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Resumo

VIEIRA, Nancy Mendes Torres. Monotongacao de ditongos orais no por-
tugués brasileiro: uma revisao sistematica da literatura. Dissertacao
(Mestrado) — Faculdade de Filosofia, Letras e Ciéncias Humanas, Universidade de
Sao Paulo, 2021.

Este estudo apresenta uma revisao sisteméatica da monotongacao de ditongos orais
no portugués brasileiro (PB). Um ditongo pode ser entendido como o encontro
tautossilabico entre uma vogal e um glide - um elemento que nao constitui pico
de sonoridade na silaba. Assim, a monotongacao ¢ a reducao do ditongo a uma
vogal simples por meio do apagamento do glide. Neste estudo utilizamos o método
Cochrane, cuja metodologia consiste em aplicar métodos explicitos e sistematizados
para identificar e selecionar estudos relevantes, denominados estudos primarios,
bem como, coletar, avaliar a validade e analisar os dados dos estudos selecionados.
A aplicagao integral desse método é pioneira em estudos de fonologia do portugués.
Os estudos primarios sao dissertacoes de mestrado e teses de doutorado que, a partir
dos pressupostos tedrico-metodolégicos da Sociolinguistica Variacionista, estudam
o fenomeno da monotongacao de ditongos orais no PB. Cada um desses estudos
descreve e analisa uma variedade local do PB e os resultados nao sao relacionados,
sistematicamente, a resultados de outros estudos. Portanto, nao apresentam uma
visao completa a respeito do fendomeno da monotongacao no PB. Isto posto, esta
revisdo sistematica visa (i) apresentar e aplicar o método de anélise da revisao
sistematica, nomeadamente, o método Cochrane; (ii) unificar informagoes que estao
dispersas em varios trabalhos com o objetivo de fornecer uma visao panoramica da
monotongacao de ditongos orais no PB e (iii) discutir a aplicagao da metodologia da
Sociolinguistica Quantitativa nos estudos priméarios. Para tanto, discorremos sobre
cada etapa da metodologia da Sociolinguistica, apresentando, inclusive, conceitos
e fundamentos basicos de estatistica empregados nas andlises quantitativas. Na
analise, os dados foram agrupados de acordo com o ditongo analisado: [aj|, [e]] e
low]. Os resultados demonstram que a monotongagio de [aj] é condicionada pelo
contexto fonologico seguinte |f|. Essa mesma variavel, Contezto fonoldgico sequinte,
mostrou-se a mais relevante para a monotongacao de [ej|, cujos indices de ocorréncia
do fenébmeno indicam uma variacao diatdpica, sendo que as maiores taxas percen-
tuais de aplicacao da regra de monotongacao foram verificadas na regiao norte do
pais. A monotongagao de [ow| é categorica em varios contextos e quase categorica
outros. Finalmente, a variavel Nivel de escolaridade do informante foi significativa
para a monotongagao de [ej] e [ow]. Desse modo, a monotongacdo de ditongos orais,
no PB, é influenciada por varidveis previsoras linguisticas e sociais, evidenciando
a pertinéncia da utilizagao dos pressupostos da Sociolinguistica em andalises desse
fenémeno.

Palavras-chave: Revisao Sistematica da literatura. Método Cochrane. Ditongos
orais. Portugués brasileiro. Sociolinguistica Quantitativa.



Abstract

VIEIRA, Nancy Mendes Torres. Brazilian Portuguese oral diphthongs mo-
nothongization: a systematic literature review. Master’s dissertation —
Faculdade de Filosofia, Letras e Ciéncias Humanas, Universidade de Sao Paulo,
2021.

This study presents a systematic literature review of the monophthongization of
oral diphthongs in Brazilian Portuguese (BP). Monophthongization is understood
here as a sound change in which a diphthong becomes a single vowel. A diphthong
is a encounter of a vowel and a glide - an element that does not constitute a sonority
peak. Therefore, monophthongization involves the deletion of a glide. In this study,
we used the Cochrane method, whose methodology involves the application of ex-
plicit and systematic ways of identifying and selecting relevant studies, the primary
sources, and then collecting, evaluating the validity of, and analyzing data from
the studies selected. The primary sources are master’s dissertations and doctoral’s
theses addressing the monophthongization of oral diphthongs in BP using Variati-
onist Sociolinguistics’ theoretical and methodological assumptions. These studies
have described and analyzed regional varieties of BP. However, their results have
not been systematically related to one another and thus do not comprise a com-
prehensive overview of the monophthongization processes of oral diphthongs in BP.
Accordingly, this systematic review (i) presents and applies the systematic review
methodology, specifically, the Cochrane method; (ii) unifies information dispersed
across several studies to develop a comprehensive description of oral diphthong
monophthongization in BP and (iii) discusses the application of the Quantitative
Sociolinguistics methodology to the primary sources. For this, we discuss each step
of the Sociolinguistics methodology, presenting concepts and fundamentals of basic
statistics used in quantitative analysis. In the analysis, the data are categorized
according to the diphthongs [aj|, [ej], and [ow]. The overall results demonstrate
that the monophthongization of [aj| is conditioned by |[f] in the Following con-
text. The same variable, Following context, is the most relevant variable for the
monophthongization of [ej], whose application rate suggests a diatopic variation.
The highest monophthongization rates occur in the northern region of Brazil. The
monophthongization of [ow]| is categorical in many contexts and almost categorical
in others. Finally, the variable speaker’s Educational level is significant for the
monophthongization of [ej| and [ow|. Therefore, the monophthongization of oral
diphthongs in BP is influenced by social and linguistic predictor variables. Thus,
the application of the assumptions of Sociolinguistics to studies on this phenomenon
is of relevance.

Keywords: Systematic Literature Review. Cochrane method. Oral diphthongs.
Brazilian Portuguese. Quantitative Sociolinguistics.
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INTRODUCAO

Neste trabalho, pretendemos realizar uma revisao sistematica da literatura so-
bre a monotongagao de ditongos orais no portugués brasileiro (PB). Um ditongo
pode ser entendido como o encontro de uma vogal propriamente dita e um glide
(VG), isto é, um elemento que ndo constitui pico de sonoridade na silaba (SILVA,
2002; MENDONCA, 2003). Por conseguinte, a monotongacao consiste na redugao
do ditongo a uma vogal simples por meio do apagamento do glide (XAVIER; MA-
TEUS, 1990; SILVA, 2002). Isto posto, a revisdo sistematica desse fendmeno, no

PB, visa cumprir os seguintes objetivos:

(i) apresentar e aplicar o método de andlise da revisdo sistematica em estudos

sociolinguisticos;

(ii) discutir a aplicacao da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa nos estu-
dos incluidos na revisao sistemética e propor diretrizes para o desenvolvimento
de estudos sobre a monotongacao de ditongos orais no PB, pautados na me-

todologia da Sociolinguistica;

(iii) reunir informagoes que estdo dispersas em varios trabalhos e elaborar um
quadro unificado da monotongacao de ditongos orais no PB, fornecendo, assim,
uma visao panoramica do fendmeno. Tal visao panoramica permitird que

facamos generalizacoes sobre a monotongacao de cada ditongo analisado.

Revisao sistematica é um tipo de investigacao, inicialmente desenvolvido para
a area de Ciéncias da Saude pela Cochrane Collaboration, que visa reunir, de forma
organizada, os resultados de vérios estudos a fim de responder a uma pergunta de
pesquisa especifica. Sua metodologia consiste em aplicar métodos explicitos e sis-

tematizados para identificar e selecionar estudos relevantes, denominados estudos
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primarios, bem como, coletar, avaliar a validade e analisar os dados dos trabalhos
selecionados (HIGGINS et al., 2019). Com a finalidade de evitar algum viés de ana-
lise, na revisao sistematica, os métodos de busca, selecao, coleta e anélise dos dados
sao preestabelecidos, seguindo um processo rigoroso, e descritos num protocolo que
deve ser fielmente seguido durante o desenvolvimento da revisao.

Uma revisao sistematica comega com a elaboracao de (i) uma pergunta de
pesquisa, (ii) o objetivo principal da revisao, e (iii) um projeto de revisdao. A seguir,
realiza-se uma pesquisa com o objetivo de identificar o maior nimero possivel de
estudos relacionados & pergunta em questao. Feito isso, aplicam-se critérios para
selecao dos estudos primarios e parte-se para a coleta de dados que ¢ seguida de uma
avaliacao de risco de viés nos trabalhos incluidos na revisao. Em seguida, realiza-se
a analise e, quando os estudos sao suficientemente semelhantes no que diz respeito
a analise quantitativa, aplica-se uma meta-analise que, por sua vez, consiste numa
analise estatistica, que pode ser realizada para sintetizar os resultados dos estudos
incluidos na revisao sistematica. Essa analise estatistica tem a finalidade de produzir
uma medida tnica do efeito de uma intervencao terapéutica, da acuracia de um teste
diagnoéstico ou de um fator de risco em estudo (MULROW, 1994; DE-LA-TORRE-
UGARTE-GUANILO; TAKAHASHI; BERTOLOZZI, 2011; HIGGINS et al., 2019).

Nesta revisao sistematica empregamos o método Cochrane, que apesar de ter
sido desenvolvido para a area da satude, pode ser aplicado, também, as ciéncias
sociais (PETTICREW; ROBERTS, 2006; ARAUJO; VIEIRA, 2021). A aplicagao
integral dessa metodologia é inédita em estudos de fonologia do portugués — ha um
trabalho sobre aquisigao da linguagem (STELLA; CHIODELLI; MENDES, 2013), e
dois sobre ensino (LORA; ORIDE; PASSONI, 2015; APOLONIO; SILVA; BESSA,
2019), que aplicam uma ou mais etapas dessa metodologia, mas nao o fazem inte-
gralmente. Além disso, hé trabalhos que deselvolvem revisoes no campo de estudos
linguisticos, como a revisao metodologica de Xu (2011) que reune as metodologias
aplicadas em estudos na area da prosodia, contudo, nao utilizam a metodologia
da revisdao sisteméatica. Neste estudo aplicamos, integralmente, o método Cochrane

com algumas poucas adaptacgoes. A aplicacao de tal método permite desenvolver
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critérios para selecao, coleta, compilacao, anélise e sintese dos dados relevantes, ob-
tidos a partir dos estudos primérios, além de eliminar eventuais vieses que possam
influenciar o resultado da sintese desses dados.

Os estudos priméarios sao as dissertacoes de mestrado e teses de doutorado
que, a partir dos pressupostos tedrico-metodolégicos da Sociolinguistica Variaci-
onista (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 1968; LABOV, 1972; CEDERGREN;
SANKOFF, 1974; ROUSSEAU; SANKOFF, 1978; LABOV, 1994, 2001), investi-
gam o fendomeno da monotongacao de ditongos orais no PB. Escolher tais pressu-
postos implica, num plano teoérico, reconhecer que existem processos de variacao e
de mudanca linguistica decorrentes de pressoes de natureza social e linguistica. Num
plano pratico, implica pesquisar e descrever as correlacoes entre varidveis linguisticas
e sociais por meio de uma analise quantitativa.

Nos estudos incluidos nesta revisao sistemaética, o trabalho é iniciado com a
selecao da variavel linguistica a ser analisada, nomeadamente, a realizacao variavel
de um (ou mais ditongos orais) que possui duas variantes: o ditongo, propriamente
dito e o monotongo. Em seguida ocorre a selecao da comunidade de fala e dos infor-
mantes que fornecem os dados de fala. As variaveis previsoras (linguisticas e sociais)
sao definidas, de acordo com o conhecimento do linguista a respeito do fenémeno
que esta sendo estudado. Geralmente, as varidveis previsoras sociais consideradas
sao Sexo, Faiza etdria e Nivel de escolaridade dos informantes e as variaveis previ-
soras linguisticas sao Contexto fonoldgico precedente, Contexto fonologico seguinte,
Tonicidade da silaba que contém o ditongo, Classe gramatical da palavra, Numero
de silabas da palavra e Natureza morfologica do ditongo, entre outras, a depender
do estudo.

Nas fontes primarias, os dados de fala, da comunidade eleita, geralmente,
sao obtidos por meio de entrevistas gravadas e os informantes sdo estratificados
de acordo com caracteristicas sociais, comumente, sexo, faixa etaria, e nivel de
escolaridade. Nesses estudos, o tratamento quantitativo dos dados foi realizado de
acordo com o método da Sociolinguistica Quantitativa, aplicando uma analise de re-

gra varidvel. Cada regra controla uma variavel linguistica binaria (variavel resposta)
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denominada, na Sociolinguistica, varidvel dependente, quanto as suas possiveis reali-
zacoes, chamadas variantes. Como a variavel dependente binaria, realizacao varidvel
de um ditongo, é controlada pela regra varidvel de monotongacao, quando a regra
¢ aplicada o ditongo é reduzido a um monotongo (ou vogal simples) e quando nao
é aplicada, o ditongo é realizado, integralmente. As variaveis linguisticas (como
Contexto fonoldgico sequinte e Tonicidade da silaba) e sociais (como Sexo e Faiza
etdria dos informantes) que influenciam, de alguma forma, a aplicacdo da regra sao
as variaveis previsoras, denominadas varidveis independentes, ou grupo de fatores,
que, por sua vez, possuem dois ou mais niveis, denominados fatores (os fatores da
variavel Tonicidade da silaba, por exemplo, sao: dtona e tonica).

A anélise estatistica, nos estudos priméarios, é realizada pelo pacote de progra-
mas Varbrul ( Variable Rules Analysis) — ou uma de suas versdes como o Goldvarb X
— que analisa regras variaveis quantificando o valor do efeito dos fatores das variaveis
previsoras (independentes) selecionadas, como relevantes a aplicacao da regra varia-
vel de monotongagao, ou a escolha de uma das variantes, por meio de um modelo
estatistico de regressao logistica. O valor do efeito de cada fator, calculado numa
escala de probabilidade, ¢ chamado, na Sociolinguistica, de peso relativo e indica
em que medida e em que diregao cada fator afeta a taxa de aplicagao da regra.
A regressao logistica, nesse software, considera, simultaneamente, todas as varidveis
previsoras que o pesquisador pretenda controlar, desde que tais variaveis sejam cate-
goricas. Desse modo, o Varbrul / Goldvarb permite a obteng¢ao de dados estatisticos
que possibilitam a apresentacao de uma selecao das variaveis significativas para a
aplicacao de uma regra variavel. Entretanto, atualmente, ha outros softwares mais
indicados para efetuar esse tipo de analise. Haja vista, que as versoes do Varbrul
nao estdo equipadas para considerar nas analises o efeito de variaveis previsoras (ou
independentes) de efeitos aleatorios, como o Informante e o Item lexical. Para tanto,
¢ necessario empregar um modelo misto, utilizando softwares como o Rbrul e o R,
este ultimo, especializado em analises estatisticas diversas, sendo capaz, entre outras
coisas, de manipular a base de dados, rodar varios tipos de modelagens estatisticas
de regressao e elaborar, de forma simples e rapida, diversos graficos e tabelas os

quais podem ser utilizados para apresentar os resultados de analises quantitativas.
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Cada um dos estudos primarios, incluidos nesta revisao sistematica, descreve e
analisa uma variedade local do PB e os resultados nao sao relacionados, sistematica-
mente, a resultados de estudos realizados em outras localidades nao apresentando,
portanto, uma visao completa da monotongacao dos ditongos orais no PB, o que
reforca a importancia desta revisao que visa reunir e unificar informagoes que estao
dispersas nesses estudos, possibilitando que facamos generalizagoes sobre o fenémeno
em analise.

Nesta revisao sistematica agrupamos e analisamos os resultados dos estudos
de acordo com o ditongo analisado: [aj], [e]] e [ow]. Dessa forma, este estudo pos-
sibilita a elaboracao de um quadro unificado da monotongacao de cada um desses
ditongos orais no PB. Esse quadro inclui a frequéncia percentual de aplicacao da
regra da monotongagdo, as varidveis previsoras, linguisticas e sociais significativas
para a aplicagdo da regra, bem como, o valor do efeito dos fatores (peso relativo)
componentes dessas variaveis, que favorecem ou desfavorecem a ocorréncia da mo-
notongacao.

Este trabalho estd organizado em sete capitulos, estruturados da seguinte
forma: o capitulo 1 discorre sobre algumas definicoes e questoes fundamentais a res-
peito dos ditongos do PB, seguindo, para a questao da variagao nos ditongos orais,
com foco na monotongacao. Na sequéncia, apresentamos uma visao panoramica dos
trabalhos que investigaram a monotongacao de ditongos orais em variedades do PB
destacando seus principais resultados.

O capitulo 2 trata dos pressupostos tedricos da Sociolinguistica Variacionista
e sua metodologia, apresentando em 2.1 o surgimento da Sociolinguistica; em 2.2,
os pressupostos da Teoria da Variacao e Mudanca; em 2.3, as etapas metodologia
da andlise quantitativa e os avancos no tratamento quantitativo dos dados; em
2.4, nogoes introdutorias de estatistica e os modelos de regressao, com destaque
para o modelo de regressao logistica, empregado pela Sociolinguistica; e, em 2.5, os
softwares Varbrul, Rbrul e R que podem ser utilizados para executar, entre outras,
a modelagem estatistica de regressao logistica.

O capitulo 3 descreve a metodologia de anélise, utilizada na revisao sistematica,

segundo o Cochrane Handbook (2019), e mostra como as etapas dessa metodologia
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sao aplicadas ao presente trabalho. Este capitulo também apresenta os estudos
primarios identificados e incluidos nesta revisao sistematica. O capitulo 4 expde
os dados coletados, de cada um dos estudos primérios selecionados. O capitulo
5 discute a aplicacao da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa nos estudos
primérios incluidos nesta revisao sistematica e propoe diretrizes para a elaboracao
de estudos sociolinguisticos sobre a monotongagao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow]
no PB.

O capitulo 6 analisa os dados obtidos dos estudos priméarios, agrupando-os
de acordo com o ditongo oral estudado. Assim, analisa, separadamente, os dados
sobre a monotongacao dos ditongos [aj], [ej] e [ow], elaborando um quadro unificado
da monotongacao de cada um desses ditongos, no PB, a partir de uma sintese dos

resultados verificados. Por fim, no capitulo 7 tecemos as consideracoes finais.



Capitulo 1

OS DITONGOS ORAIS E O FENOMENO
DA MONOTONGACAO

Este capitulo dedica-se a revisao de algumas defini¢oes e questoes fundamen-
tais a respeito dos ditongos no PB e suas possibilidades de variacao, com foco no
processo de monotongacao. O capitulo estd dividido em trés se¢cbes. Na secao 1.1,
retomamos questoes centrais na discussao sobre ditongos orais no PB e suas for-
mas de variacao possiveis. Na secao 1.2, apresentamos uma breve descricao dos
estudos que investigaram a monotongacao de ditongos orais em variedades do PB

destacando seus principais resultados e, na secao 1.3, uma sintese do capitulo.

1.1 Os ditongos orais no portugués brasileiro

Um ditongo pode ser compreendido como o encontro de uma vogal propria-
mente dita e um glide (VG), isto é, um elemento que nao constitui pico de sonoridade
na silaba (SILVA, 2002; MENDONCA, 2003). No que diz respeito aos glides, ha
controvérsias a respeito da sua natureza, se vocalica ou consonantal.

No que se refere a natureza do glide — denominado por Camara Jr. (1970) como
vogal assilabica — e & estrutura silabica, Camara Jr. (1970) afirma que considerar
as vogais assilabicas como segmentos consonanticos, resultaria em um aumento do
niimero de consoantes no portugués, mas, em compensagao, na diminuicao dos tipos
de silabas. Se, porém, as interpretarmos como segmentos vocalicos, ou seja, como

alofones posicionais vocalicos, ocorreria o contrario. O autor defende que as vogais
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assilabicas possuem natureza vocélica e cita como argumento, a favor da sua afir-
magao, a possibilidade de encontrarmos um /r/ fraco entre ditongo e vogal, ja que
essa consoante s6 ocorre, em portugués, entre vogais. J& entre consoante e vogal,
ou em posi¢ao inicial, so6 ocorre o /r/ forte — que cria uma oposigao com o /r/ fraco,
como conforme se verifica nos pares: caro e carro, coro e corro, era € erra. Desse
modo, a presenga do /r/ brando entre um ditongo e uma vogal como em Europa,
eira e Laura leva & interpretacao da vogal assilabica como alofone posicional de uma
vogal e nao como consoante.

Ainda segundo Céamara Jr. (1970), um ditongo consiste em uma vogal mo-
dificada por outra na mesma silaba, por conseguinte, a vogal assilabica deve ser
interpretada como uma modifica¢ao final do centro da silaba, logo, ocupa com a vo-
gal silabica o nicleo da silaba (Nu) e, quando ha variacdo, o ditongo pode comutar
com um monotongo. Enquanto Camara Jr. prefere considera-los como segmen-
tos de natureza vocélica, para Bisol (1989) os glides devem ser interpretados como
consoantes. Segundo a autora esses segmentos (/j/ e /w/) ocupam a posi¢ao de
consoante, na coda silabica, e podem ser comutados com consoantes em posicao de
coda como ocorre nas palavras mar e mau. Seu argumento ¢ que /j/ e /w/ tinham
sido vogais altas que se tornaram glides durante o processo de silabacao.

De acordo com Camara Jr. (1970), em PB, ha apenas um tipo de ditongo cres-
cente, bem restrito, uma vez que os demais ditongos nao sao considerados ditongos
por variarem livremente com o hiato. Trata-se de um ditongo formado pela vogal
assilabica /u/ depois de uma plosiva labial e seguida por uma vogal silabica como
ocorre em qual /kual/ e dgua /agua/. Portanto, os demais ditongos orais existentes
no PB sao todos decrescentes: /al/, /a¥/, /él/, /&i/ Jev/, Jev/, [iv/, Joi/, J6l/, 61/,
/ul/ (CAMARA Jr., 1970, p. 57).1

Para Bisol (1989, 1991), ha dois tipos de ditongos na lingua portuguesa: o
fonologico e o fonético, ou seja, o “verdadeiro” e o “falso”. O ditongo fonolédgico, ou
verdadeiro, estd representado na estrutura subjacente da lingua por dois elemen-

tos V, ja o fonético, ou falso, possui, na estrutura subjacente, apenas um elemento

I Essa notagéo segue a de Camara Jr. (1970, p. 57), do mesmo modo, as demais notagoes
e transcrices serdo apresentadas da forma como aparecem em cada trabalho citado.
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vocalico. Em outras palavras, nos ditongos verdadeiros, cada vogal, na sequén-
cia, é associada a uma camada temporal, enquanto os ditongos falsos formam uma
sequéncia monofonética associada a apenas uma camada temporal. Os ditongos ver-
dadeiros sao considerados pesados, pois sao obrigatérios e formam pares minimos
com a vogal simples como em: |[let] e [kau.li] se opondo a [le] e |'ka.li], respectiva-
mente. Além disso, os ditongos verdadeiros, quando em final de palavra, atraem o
acento. Ja os ditongos falsos, segundo a autora, sao leves, variando livremente com
a vogal simples e sobrevivem, apenas, gracgas a ortografia e ao ensino escolar: |ka.[e]
~ |'’kar.fe] (BISOL, 1994).

Bisol (1989) se tornou um dos estudos mais influentes sobre ditongos orais em
PB ao propor essa dicotomia entre ditongos verdadeiros e falsos. A literatura sobre
o tema apos 1989 é baseada, principalmente, em suas afirmacoes, sem coloca-las em
discussao, inclusive em seis dos estudos primarios desta revisao sistematica (PALLA-
DINO NETTO, 1995; SILVA, 1997; ARAUJO, 2000; CARVALHO, 2007; FARIAS,
2008; TOLEDO, 2011). Entretanto, o trabalho de Bisol (1989, 1991) é baseado
numa analise unificada dos ditongos orais, nao considerando, assim, as particulari-
dades de cada ditongo, haja vista, que cada ditongo é monotongado em contextos
diferentes e especificos, como apontado por estudos variacionistas (MENEGHINI,
1983; VEADO, 1983; MOTA, 1986; PAIVA, 1996). Isto posto, apresentaremos es-
tudos que analisaram a variacao em ditongos orais do PB, investigando os fatores,
estruturais e nao estruturais, que influenciam a variacao.

A investigacao da variagao em ditongos orais no PB nao é algo novo: Amaral
(1920) foi a primeira menc¢ao a variagdo em ditongos orais no dialeto caipira do
PB. Camara Jr. (1970) também lidou com a questao da variagao em ditongos orais
no dialeto do Rio de Janeiro. Ao tratar dessa questao esses autores mencionam
fenomenos como a monotongacdao, que consiste na reducao do ditongo a uma vogal
simples por meio do apagamento do glide, e a ditongacao que pode ser explicada
como a transformacao de uma vogal simples em ditongo, ou seja, o processo pelo
qual um segmento vocalico desdobra-se em dois segmentos (XAVIER; MATEUS,

1990). Com isso, vejamos o que dizem os autores citados.
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Amaral (1920) trata da “diferenciacdo dialetal” como resultado das transfor-
macoes nas manifestagoes da vida provinciana, isto é, alteragoes no meio social.
Quanto aos ditongos ele fala de uma vocalizacao do fonema /g/ em contextos em
que este precede um ditongo crescente iniciado por [u] ditongando-se com a vogal
anterior como em dgua ['av.va| e sagui [say.'vi], além de mencionar a monotonga-
¢ao dos ditongos [o1] e [oy| que sao reduzidos a [o] em alguns contextos; e [e1] que ¢
reduzido a [i] em palavras como feitio [fi.'tiv]; e [ey] que é reduzido a [o] em pala-
vras como Eusébio |o.'ze.bry|, e por fim, a ditongacao de |o] que resulta em |ay] em
palavras como tatorana [ta.tay'ra.ne|. Camara Jr. (1970) se refere ao processo de
monotongacao do ditongo [oy| no registro informal e a vocalizagdo do fonema /1/
que resulta num processo de ditongacao o qual ocorre em palavras como sol.

Apos esses trabalhos foram desenvolvidos varios outros estudos sobre a vari-
acao dos ditongos orais do PB, em sua maioria, investigando o fenomeno da mo-
notongagao, na lingua falada (LEMLE, 1978; SILVA, 1981; SANTOS, 1982; ME-
NEGHINI, 1983; VEADO, 1983; MOTA, 1986; RIBEIRO, 1990; DIAS, 1993; CO-
ELHO; NAUMANN, 1994; MELLO, 1994; LEIRIA, 1995; PAIVA, 1996; GON-
CALVES, 1997; SILVA, 1997; AQUINO, 1998; ARAUJO, 1999b; ARAGAO, 2000;
FARIAS; OLIVEIRA, 2003; COSTA, 2004; PEREIRA, 2004a, 2004b; SILVA, 2004;
AMARAL, 2005; HORA, 2012; TRINDADE, 2009; BRESCANCINTI, 2010; JESUS;
SANTOS; SANTOS, 2010; SANTOS; CHAVES, 2010; SANTOS, 2010; CRISTO-
FOLINI, 2011; BITTENCOURT, 2012; SILVA; FONSECA; CANTONI, 2012; FER-
REIRA; CARVALHO, 2013; ARAUJO, 2013; LEAO, 2013; ARAUJO; PEREIRA;
ALMEIDA, 2017), e também na lingua escrita, quando a varia¢do, comumente, é tra-
tada como um reflexo da fala (HORA; RIBEIRO, 2006; HORA, 2007; ANSELMO,
2011; HENRIQUE; HORA, 2013; SANTOS; SANTANA; DIDA, 2013; SIMIONTI;
RODRIGUES, 2007, ARAUJO; VIEIRA, 2021).

Em resumo, nem sempre que um ditongo aparece na escrita ¢ realizado na fala
e vice-versa. Basicamente, sao possiveis os seguintes cenarios:

(1) A realizagao fonética de um ditongo oral é compulsoria, e o ditongo aparece na

escrita:

(i) peito |'pej.tu]
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(ii) noite |'noj.tfi|

(2) A realizagao fonética de um ditongo oral é opcional, apesar de o ditongo
aparecer na escrita:

(i) ouro ['o.cu] ~ [ow.ru]

(ii) sapateiro [sa.pa.'te.cu| ~ [sa.pa.'tej.cu|

(iii) loira [lo.ce| ~ ['loj.ce]

(3) A realizagao fonética de um ditongo oral é opcional, sem que haja seu equivalente
na escrita:
(i) arroz [a.xos] ~ [a.'x0js]

(ii) nasci [na.'si] ~ [naj.'si|

(4) A realizagdo fonética de um ditongo oral pode ser ambissilabica:
(i) ideia [i.'de.je| ~ [i.'dej.je]

(ii) boa ['bo.we| ~ [bow.we]|

Os trabalhos que analisamos, nesta revisao sistematica, apresentam os dois pri-
meiros cenarios, com foco no segundo, ja que tratam do processo de monotongacao
de ditongos orais, como uma regra variavel. Esse fenémeno tem sido amplamente
estudado desde a década de 1970. Isto posto, a seguir apresentamos, brevemente,
alguns estudos sobre a monotongacao de ditongos orais em variedades de fala do
portugués brasileiro — sendo que nao estao incluidos, nesta secao, os estudos que

compoem o corpus deste estudo, elencadas no capitulo 3.

1.2 Estudos sobre a monotongacao em variedades
do portugués brasileiro

Nesta secao, apresentamos uma sintese dos estudos que investigaram o fend-
meno da monotongacao em variedades do portugués faladas no Brasil, a partir de

pesquisas realizadas em sites de busca e nas referéncias bibliograficas dos estudos
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primarios desta revisao sistematica.?2 A finalidade desta secao é apresentar uma vi-
sao panoramica da trajetoria de tais estudos, destacando seus principais resultados,
uma vez que 0s mesmos nao estao no escopo desta revisao sistematica (cf. capitulo
3) por nao consistirem em teses de doutorado ou dissertacoes de mestrado.

Tratando do processo de monotongacao, Naro (1973, p. 69) afirma que a ge-
neralizacao de duas regras antigas, nomeadamente, a degeminagao e a elisao, re-
sultariam numa regra que “suprime semivogais homorganicas depois de todas as
vogais que concordam em arredondamento e retracao”, o que explicaria a redugao
dos ditongos: (i) [ow]|? ~ [o] que caracterizaria uma mudancga ja completa em “apro-
ximadamente todos os dialetos, tanto europeus, como americanos”; (ii) [ej| ~ [e] que
estaria ocorrendo em muitos dialetos brasileiros, apesar de algumas formas ainda
manterem o ditongo em todos os estilos.

Lemle (1978) ao estudar a redugdo do ditongo [ej], afirma que a reducao de
alguns ditongos, no Rio de Janeiro, ja teria avancado de tal forma, que teria deixado
de ser percebida como marca de fala ndo padrao e Seraine (1982), descreve a redugao
dos ditongos [e]j] e [ow] como um dos fendmenos que ja seria parte da norma culta de
Fortaleza-CE. Estudando a monotongacao de [aj], [¢j] e [ow]| no dialeto de Salvador,
Silva (1981) destaca a alta frequéncia da reducao do ditongo |ow] e a importancia
do contexto fonético posterior ao ditongo para a implementacao do fenémeno.

Meneghini (1983) analisa a monotongacao de ditongos orais decrescentes no
municipio de Ibiacé, Rio Grande do Sul, a fim de verificar quais estariam sujeitos ao
fenomeno, bem como a influéncia de variaveis linguisticas e sociais sobre a aplicacao
da regra variavel de monotongacao. O estudo verificou que: (i) apenas [aj], [ej] e [ow]
sofreram reducao; (ii) nos trés ditongos as silabas atonas favorecem a aplicacao da
regra mais do que as tonicas; quanto ao contexto fonético posterior, a monotongagao

de |ow| ocorre em qualquer ambiente, enquanto a reducao de [ej] s6 acontece diante

2 Pesquisar estudos relevantes a partir de referéncias bibliograficas de trabalhos que es-
tudam o fenémeno em foco é uma forma de pesquisa descrita no método Cochrane que
empregamos na revisao sistematica (cf. capitulo 3).

3 A notacao dos ditongos e a terminologia empregada para denominar varidveis previsoras
serd mantida conforme aparece em cada trabalho.
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de [f], [3] e [¢]. O ditongo [aj], por sua vez, so é reduzido diante de [f]; (iii) falantes
da zona rural aplicam a regra com mais frequéncia do que os da zona urbana.

Veado (1983) trata da reducao dos ditongos [ej] e [ow| na fala casual e formal da
regiao metropolitana de Belo Horizonte. Segundo os resultados obtidos, a reducao
dos ditongos ocorre com maior frequéncia na fala casual, sendo que no caso de [ej] a
reducao é bloqueada pelos contextos fonéticos posteriores ao ditongo: /t/, /d/, /s/,
/1/ e /n/, e quando o ditongo estd em posicao final de palavra. J& o ditongo [ow]
é sempre passivel de ser monotongado, independentemente de fatores linguisticos.
Na fala formal, mais cuidada, a redugao de [ej] é favorecida, principalmente pelo
segmento posterior [c] e por silabas acentuadas. A reducado de [ow| é favorecida
por silabas acentuadas, em posicao final de palavra. As varidveis sociais analisadas
(Classe social, Sexo e Idade) nao influenciaram a reducdo de [ej] e [ow].

Utilizando o material do Atlas Linguistico de Sergipe, Mota (1986) analisa a
monotongacao de [ej], verificando quais contextos fonicos favorecem cada variante e
se a manutencao do glide esta associada a variagao diafasica ou diastratica. O estudo
constata que (i) o ditongo se mantém diante de vogal posterior alta, consoante dental
e em fim de palavra; (ii) a excecdo de esteira e queira, a monotongagao é categorica
quando o segmento posterior ¢ o tepe. Nos demais contextos as duas variantes sao
possiveis. Conforme a autora, a variacao deve ser classificada como diatopica e nao
como algo inerente a norma culta (MOTA, 1986, p. 126).

A partir dos pressupostos da teoria da variacao, Ribeiro (1990) estuda a su-
pressao de [j| e [w| nos ditongos [aj], |ej] e [ow| na fala de comunidades do Sudoeste
do Parané, em seis municipios (Santo Antonio do Sudoeste, Marmeleiro, Renas-
cenga, Clevelandia, Chopinzinho e Nova Prata do Iguagu). Os 22 informantes da
amostra pertencem ao Projeto Fontes Culturais para o Ensino, desenvolvido nos
anos 1980. Como o trabalho analisa a supressao de [j| e [w], os ditongos [aj] e
lej] sao agrupados numa tnica andlise. O estudo indicou que o apagamento do
glide [j] é favorecido pelas seguintes variaveis: Contexto fonoldgico sequinte (tepe
e palato-alveolares), Tonicidade (silabas atonas), Classe do vocdbulo (substantivos
e adjetivos) e Tamanho da palavra (trissilabos e polissilabos). Ja a supressdo de

|w] ocorre em, praticamente todos os contextos e quase ndo ha fatores inibidores
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dessa supressdo (RIBEIRO, 1990). Segundo a autora, nenhum fator social exerceu
influéncia na reducao dos ditongos.

Dias (1993) desenvolve um estudo sobre a variacao dos ditongos [aj], [ej] e
[ow] no dialeto curitibano no intuito de identificar os fatores que influenciam a
aplicacao da regra de monotongacao. De acordo com a autora, a influéncia dos
fatores sociais foi pequena e o fator mais importante na supressao dos glides, dos
ditongos analisados, “parece ter sido o fonolégico, ou seja, o Contexto seguinte a
semivogal é o que geralmente parece ter determinado a monotongacao” (DIAS, 1993,
p. 63).

Baseados nos pressupostos da Teoria da Variacao de Labov, Coelho e Nau-
mann (1994) investigam a monotongagao de [ej] em Curitiba, Florianopolis, e Porto
Alegre, a partir de uma amostra de 36 informantes do Projeto VARSUL (Variagao
Linguistica Urbana do Sul do Pais), sendo 12 de cada capital. Segundo os resultados
alcancados: (i) o tepe [c] e as palato-alveolares [[] sdo os contextos que mais favore-
cem a aplicagdo da regra; (ii) quanto maior o nimero de silabas da palavra, maior a
probabilidade de redugao do ditongo; (iii) a regido de Florian6polis se destaca como
a que mais favorece o processo; e (iv) a monotongacao é favorecida por falantes mais
jovens e com menor nivel de escolaridade.

Também sob a perspectiva da Teoria da Variagdo?, Paiva (1996) estuda a
monotongacao de [ej| e [ow]| objetivando identificar os fatores que condicionam a
variacdo. No que se refere ao ditongo [ej|, verificou-se que o Conterto sequinte é
o fator mais relevante (os segmentos palato-alveolares e tepe sdo os contextos que
mais favorecem a reducdo do ditongo) seguido pelas variaveis: Frtensao da palavra
e Estrutura interna. As variaveis sociais nao foram decisivas para o processo de
monotongacdo. Quanto ao ditongo |ow|, conforme a autora, a mudanca de |ow|
para [o| j& estaria concluida e “a supressao de |w| ocorre independentemente de

qualquer restrigao” (PAIVA, 1996, p. 234).

4 Os estudos elencados no restante deste capitulo empregam os pressupostos da Teoria da
Varia¢ao e Mudanga (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 1968; LABOV, 1972; CEDER-
GREN; SANKOFF, 1974; ROUSSEAU; SANKOFF, 1978; LABOV, 1994, 2001).
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Silva (1997) elabora um estudo sobre a monotongagao de |aj| e [ej], em diale-
tos norte-fluminenses, com o objetivo de identificar os fatores linguisticos e sociais
que condicionam a reduc¢ao desses ditongos. Os resultados obtidos apontam que o
Segmento posterior foi considerado o fator mais relevante para a monotongacao dos
dois ditongos. No caso de [e]], a redugdo é quase categorica, quando o ditongo ocorre
diante de fricativa alveolar ou tepe. A unica varidvel social que favorece a mono-
tongacao de [ej] é a Idade, ja que os informantes mais idosos realizam o processo
com mais frequéncia. Quanto ao ditongo [aj] nenhuma variavel social foi selecionada
como relevante.

Araajo (1999b) aborda a monotongacao de [ej| no portugués falado em Ca-
xias, no Maranhao, a fim de comparar propostas de interpretacao fonolégica para
o fendbmeno. Analisando amostras de fala de 24 informantes, o estudo destaca a
importancia das variaveis: Segmento sequinte e Tonicidade da silaba, sendo que a
monotongacao foi favorecida pelo segmento seguinte [c] e pelas silabas tonicas.

Utilizando o material colhido pela pesquisa do Dialeto Social Cearense (DSC),
Aragao (2000) analisa os processos de ditongacdo e monotongacao no falar de For-
taleza e conclui que os dois fen6menos, apesar de nao serem diatopicos, sao, parci-
almente, diastraticos e totalmente linguisticos, sendo que, fatores linguisticos como
o Contexto fonético posterior influenciaram ambos os processos. No que se refere,
especificamente, & monotongacao, os resultados indicaram que os contextos poste-
riores [[], [3] e [¢], e palavras polissilabas favoreceram o processo.

Farias e Oliveira (2003) examinaram a monotongagdo dos ditongos [e]j] e [ow]
no Nordeste do Para, analisando dados de fala de 22 informantes do Projeto ALTPA
(Atlas Geo-Sociolinguistico do Estado do Para). O estudo selecionou cinco cidades
(Vigia, Capanema, Braganca, Baido e Cametd) e de cada cidade, 4 informantes,
estratificados por sexo e faixa etaria. Os resultados obtidos para o ditongo |[ej]
mostraram que a monotongacao foi favorecida pelo tepe e pelas fricativas palatais
em contexto seguinte ao ditongo, por palavras polissilabas, e quando o ditongo esta
no meio da palavra. Nenhum fator social se mostrou relevante para a aplicacao da
regra. No caso do ditongo [ow], nenhuma variavel linguistica ou social foi considerada

determinante para a implementacao do fenomeno.
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Pereira (2004b) analisa a monotongacao dos ditongos |aj|, [ej| e [ow]| no portu-
gués falado em Tubarao-SC. O corpus principal — dos quatro analisados pela autora —
é formado por textos orais de 14 informantes do projeto PROCOTEXTOS /UNISUL,
constituindo uma amostra de 1220 dados. A autora analisou oito variaveis indepen-
dentes, sendo quatro linguisticas e quatro sociais: Classe da palavra, Tipo de vogal
do ditongo, Contexto fonoldgico anterior, Contexto fonologico posterior, Localizacao
geogrdfica (cidade dos informantes), Idade, Sexo e Escolaridade dos informantes. Os
resultados apontaram a importancia da varidvel Contexto fonoldgico posterior, inica
variavel condicionante da monotongacao dos trés ditongos analisados e indicou que
nenhuma variavel social condicionou o fendémeno.

A partir dos dados do projeto VARSUL, Amaral (2005) analisa a variagdo no
ditongo [ej]. O estudo controlou as seguintes variaveis, linguisticas e sociais: Classe
de palavras, Contexto fonético sequinte, Posi¢cao do ditongo, Tonicidade, Faiza etd-
ria, Grupo geogrdfico (Flores da Cunha, Panambi e Sao Borja) e Fscolaridade. Cons-
tatando, assim, a influéncia das variaveis: Contexrto fonético sequinte, Classe da
palavras, Tonicidade da silaba e Faiza etdria dos informantes. A monotongacao
foi favorecida pelo contexto seguinte: tepe e fricativa palato-alveolar, pela classe
gramatical dos nomes, pelas silabas dtonas e pelos falantes mais jovens. Segundo
a autora, a monotongacao é influenciada, mais por fatores linguisticos do que por
fatores sociais.

O trabalho de Trindade (2009) investiga e descreve o fendémeno da mono-
tongacao na variedade do portugués brasileiro falado pela comunidade Tapuia do
Carretao-GO, grupo indigena formado pelo resultado de um processo de miscigena-
¢ao de cinco nagoes indigenas (Xavante, Xerente, Javaé, Kaiap6 do Sul e Karaja)
mais ndo-indigenas (negros e brancos). O estudo indicou que a monotongagao é uma
caracteristica marcante dessa variante do portugués brasileiro e que as variaveis lin-
guisticas sao preponderantes no condicionamento do fenémeno da monotongacao
(a Tonicidade, a Posi¢ao da silaba, e a Consoante sequinte, exercem influéncia na
ocorréncia do fenémeno), contudo, a monotongacao, de acordo com o autor, deve
ser compreendida como um fendémeno de redes sociais (TRINDADE, 2009).

Brescancini (2010) investigou a redugao dos ditongos decrescentes seguidos por
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fricativa em coda, como nos itens mais, depois e seis, em Floriandpolis-SC, a partir
de uma amostra constituida por 48 informantes do VARSUL. No estudo, o papel
morfologico do /S/ e o Sexo dos informantes foram relevantes para a monotongagao
dos ditongos. Segundo a autora, este fenomeno “caracteriza-se como um processo
condicionado lexicalmente, mas que ainda apresenta resquicios de condicionamento
estrutural, especificamente de cunho morfologico” (BRESCANCINI, 2010, p. 44).

Jesus, Santos e Santos (2010) observaram a frequéncia do processo de mono-
tongacao na fala de estudantes da Universidade Federal de Sergipe, correlacionada
a variaveis sociais e linguisticas: Situacdo de fala (espontanea e controlada), Sezxo,
Periodo cursado pelos universitarios, Extensao sildbica, Tonicidade e Contexto fo-
nético posterior. O estudo analisou os ditongos em doze palavras: oito, biscoito,
lravesseiro, meia, manteiga, beijo, bandeira, torneira, ouro, peneira, peire, € roupa
e os resultados indicaram que a situacao de fala espontanea, informantes do sexo
masculino, palavras trissilabas, e o contexto fonético posterior [r| favoreceram a
monotongacao.

Santos (2010), em seu trabalho de conclusao de curso, estudou o uso dos diton-
gos |ay], [ey] e [ow] na fala de habitantes da comunidade douradense. Analisando um
corpus constituido por amostras de fala de 14 informantes, o estudo considerou ape-
nas variaveis sociais (Género, Idade e Nivel de escolaridade). O trabalho verificou
pequenas diferencas entre os indices percentuais de reducao dos ditongos de acordo
com o género dos informantes. Os informantes com ensino médio apresentaram os
menores indices de monotongacao. Quanto & variavel Faixa etdria, as pessoas mais
jovens, entre 30 e 50 anos, apresentaram os maiores indices de monotongacao.

Santos e Chaves (2010) estudam o processo da monotongacao dos ditongos
low| e |ej] nos falares do municipio de Placido de Castro, no Acre. A amostra foi
constituida por 33 informantes, estratificados por sexo, faixa etaria e escolaridade.
Examinando 1.501 vocabulos, sendo 519 de [e]j] e 982 de [ow], as autoras verificaram
um indice de monotongacao de [ej| de 55% e de [ow] de 69%. Na anélise foram con-
troladas variaveis linguisticas e sociais: Ponto e modo de articulacao da consoante

sequinte, Nimero de silabas da palavra, Tonicidade da silaba, Fscolaridade, Género
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e Faiza etdria. O estudo apontou que os fatores que mais favoreceram a monoton-
gagao foram: o contexto posterior [c] e as palavras polissilabas. Conforme Santos
e Chaves (2010), a monotongacao parece ocorrer independentemente das variaveis
sociais.

Cristofolini (2011) realizou um estudo sobre o ditongo [ow]| na regido de Flo-
riandpolis considerando variaveis linguisticas e sociais. A autora constata que a
monotongacao foi aplicada em 93% dos dados. Quanto as variaveis independentes,
apenas a Tonicidade se mostrou relevante na analise, indicando o contexto pré-
tonico e tonico como os que mais favorecem a monotongagao de [ow]| e o contexto
aAtono como o menos propicio a ocorréncia do fenémeno.

A partir de dados de falantes de Florianopolis-SC, provenientes do Projeto
Atlas Linguistico do Brasil (ALiB), Bittencourt (2012) investigou a monotongagao
de ditongos orais considerando fatores linguisticos e sociais. A autora constatou
que as palavras em que os ditongos eram anteriores aos contextos fonolégicos tepe e
palatal, foram aquelas nas quais a monotongacao foi verificada com maior frequéncia.
Quanto aos fatores sociais investigados, destaca-se que os informantes com maior
nivel de escolaridade e os mais jovens foram os que menos apagaram os glides dos
ditongos.

Aratjo (2013) analisou o comportamento variavel do ditongo [ej| nas capitais
brasileiras da Regiao Norte (Manaus, Belém, Macapé, Boa Vista, Porto Velho, Rio
Branco) e Sul (Curitiba, Florianopolis e Porto Alegre) do Projeto Atlas Linguistico
do Brasil (ALiB). A amostra ¢ constituida por 56 informantes, oriundos das nove
capitais. Analisando 825 ocorréncias, o estudo verificou uma taxa de aplicacao da
regra de monotongacao de 45,7% (377) dos casos. As variaveis controladas foram:
Contexto fonologico sequinte, Tamanho da palavra, Sonoridade do segmento sequinte,
Sexo, FEscolaridade, Faira etdria e Localidade. Sendo consideradas relevantes as se-
guintes: Contexto fonologico sequinte, Escolaridade, Localidade e Sexo. O fenémeno
foi favorecido pelo contexto seguinte: tepe, pelos falantes menos escolarizados, de
Floriandpolis e Manaus e do sexo masculino.

Leao (2013) estudou a reducdo dos ditongos orais [aj|, [ej] e [ow]| nas falas de
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apresentadores, reporteres e entrevistados de telejornais, regionais, de cinco esta-
dos: Amazonas (Norte), Bahia (Nordeste), Sdo Paulo (Sudeste), Rio Grande do Sul
(Sul) e Distrito Federal (Centro Oeste). A distribuicdo da monotongagao, demons-
trada ao longo do trabalho, evidencia, segundo a autora, o fato de que a variante
monotongada ja ¢ um traco caracteristico do vernaculo geral brasileiro e, por ser
tao comum, nao ¢é tratada de forma estigmatizada ou preconceituosa, ja que tanto
os falantes menos favorecidos quanto os mais prestigiados da sociedade realizam a
reducao dos ditongos.

Aratjo, Pereira e Almeida (2017) investigaram a monotongagao do ditongo
lej] no portugués falado em sete capitais brasileiras, nas regioes Centro-Oeste e
Sudeste a partir de dados do Projeto Atlas Linguistico do Brasil (ALiB). O estudo
analisou variaveis sociais que favorecem o fenomeno. Os resultados indicaram que
a monotongacao ¢ mais empregada nas capitais da regiao Centro-Oeste do que no
Sudeste e as variaveis sociais que mais influenciaram o processo foram Fscolaridade e
Sexo: falantes com ensino fundamental e do sexo masculino favoreceram a aplicagao
da regra.

Essa sintese dos estudos que investigaram a monotongacao de ditongos orais em
variedades do PB, indica que os ditongos estudados com mais frequéncia sdo |ej|, [ow|
e [aj]. Ademais, o Contexto fonoldgico sequinte ao ditongo é a varidvel independente
apontada, com mais frequéncia, como sendo relevante para a aplicacao da regra de
monotongacao. As variaveis nao estruturais, na maior parte dos trabalhos citados,

exerceram pouca influéncia sobre a aplicagao da regra.

1.3 Sintese do capitulo

Neste capitulo revisamos, na primeira secao, algumas questoes centrais na
discussao sobre os ditongos orais no PB e suas possibilidades de variacao. Consi-
derando que o ditongo é o encontro de uma vogal e um glide, isto ¢, um elemento
que nao constitui pico de sonoridade na silaba (SILVA, 2002; MENDONCA, 2003),
apontamos que, quanto aos glides, nao ha um consenso a respeito da sua natureza,

se vocalica ou consonantal.
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Mostramos as possibilidades de variagao, nos ditongos orais, resultantes do
processo de monotongagao, que consiste na reducao do ditongo a uma vogal simples
por meio do apagamento do glide, e de ditongacao, entendido como a transformacao
de uma vogal simples em ditongo, ou seja, o processo pelo qual um segmento vocélico
desdobra-se em dois segmentos.

Na segunda secao, apresentamos uma sintese dos estudos que investigaram
a monotongacao de ditongos orais em variedades do PB. A visao panoramica da
trajetoria desses trabalhos indica que (i) o estudo do fenémeno da monotongagao é
algo que tem merecido a atencao de pesquisadores h4 algum tempo e a metodologia
de analise mais utilizada ¢ a da Sociolinguistica Quantitativa de Labov, sobretudo
nos trabalhos realizados a partir dos anos 1990; (ii) os ditongos estudados com mais
frequéncia sao [e]j], [ow| e [aj]; (iii) o Contexto fonoldgico seguinte ao ditongo é a
variavel previsora apontada, com mais frequéncia, como sendo significativa para a
aplicacdo da regra de monotongacao; e (iv) as varidveis nao estruturais, na maior
parte dos trabalhos, exerceram pouca influéncia sobre a realizagdo da monotongacao

dos ditongos orais.



Capitulo 2

SOCIOLINGUISTICA E ESTATISTICA

Os estudos primarios desta revisao sistematica da literatura, sobre monoton-
gacao de ditongos orais no PB, utilizam a metodologia da Sociolinguistica Quan-
titativa, e, considerando que nossa anélise inclui uma avaliacao critica da aplica-
cao dessa metodologia, é necessario compreender tanto seus pressupostos tedricos
quanto sua aplicagao, além de conhecer as ferramentas que possibilitam o trata-
mento quantitativo dos dados. Portanto, este capitulo apresenta (i) os pressupostos
teorico-metodologicos da Sociolinguistica Quantitativa; (i) algumas no¢oes intro-
dutorias de estatistica e os modelos de regressao empregados na Sociolinguistica;
e (iii) os softwares que podem ser utilizados para executar modelos estatisticos de
regressao.

Este capitulo esta dividido em cinco se¢des. A secao 2.1 mostra uma visao
geral da Sociolinguistica Variacionista como uma ciéncia interdisciplinar, tratando,
ainda, do seu surgimento. Na secao 2.2, discorremos sobre os pressupostos teori-
cos da Teoria da Variacao e Mudanga conforme Weinreich, Labov e Herzog (1968)
e na secao 2.3, sobre as etapas da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa,
considerando os principais avancos, sobretudo, na analise quantitativa dos dados
(CEDERGREN; SANKOFF, 1974; ROUSSEAU; SANKOFF, 1978; NARO, 2004;
SCHILLING-ESTES, 2007; GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2007, 2012;
JOHNSON, 2009; OUSHIRO, 2017). A se¢do 2.4, por sua vez, apresenta nogoes
introdutorias de estatistica e os modelos de regressao linear e logistica, com desta-
que para este ultimo, comumente, empregado pela Sociolinguistica Quantitativa. A

secao 2.5 trata dos softwares que podem ser utilizados para executar, entre outras,
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a modelagem estatistica de regressao logistica: o Varbrul (e suas versoes), o Rbrul
e o R (em sua interface RStudio), quando discutimos a utilizagao e o output desses
softwares considerando suas limitacoes e as vantagens de se utilizar cada um deles.

Enfim, na secao 2.6, sintetizamos o capitulo.

2.1 O surgimento da Sociolinguistica

A Sociolinguistica Variacionista tem como objeto de estudo a lingua em uso,
na vida cotidiana de uma comunidade, considerando os fatores sociais que se corre-
lacionam a ela (LABOV, 1972). Assim, é uma ciéncia interdisciplinar que estuda a
lingua em uso se voltando para a relacao lingua-sociedade. A Sociolinguistica esta,
estreitamente, relacionada a outras trés areas do conhecimento: (i) a sociologia,
quando estuda a organizagao social do comportamento linguistico em termos de uso
e atitudes em relagdo a lingua e aos seus falantes; (ii) a antropologia, na medida
que estende a descricao e analise linguistica de forma a incluir aspectos da cultura
da comunidade de fala em que a lingua é usada; e (iii) & geografia linguistica ou
dialetologia, dado seu interesse em considerar diferencas regionais, uma vez que,
comumente, as comunidades de fala escolhidas pelo pesquisador sao delimitadas
geograficamente (COELHO et al., 2012).

Apesar de ter havido estudos anteriores que postulavam uma concepcao social
da lingua, tais como os de Meillet (1921) e Bakhtin (1929), é a partir da década de
1960 que a nocao de lingua como fato social dinamico, cuja variacao pode ser expli-
cada por fatores sociais, ganha forga (COELHO et al., 2012). Segundo Chambers,
Trudgill e Schilling-Estes (2003, p. 5) o marco inicial da Sociolinguistica Variaci-
onista foi o ano de 1963, quando William Labov apresentou seu primeiro estudo
sociolinguistico no encontro anual da Linguistic Society of America e publicou The
social motivation of a sound change, sua dissertacao de mestrado, na qual, o au-
tor descreve a variacdo dos ditongos [aj] e [aw] na comunidade norte-americana da
ilha de Martha’s Vineyard. Ao analisar a influéncia da variavel social Identidade
linguistica dos falantes na aplicacao da regra variavel, o autor constata que os ha-

bitantes que se identificavam com as tradicoes locais da ilha e nao desejavam ir
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para o continente, centralizavam a vogal /a/ com mais frequéncia do que os falantes
que almejavam uma vida fora de Martha’s Vineyard. Em sua tese de doutorado,
The social stratification of English in New York City, Labov (1966) realizou vérios
estudos sociolinguisticos na cidade de Nova lorque, por meio da coleta de dados de
fala. Um desses trabalhos foi a analise do fenémeno variavel de apagamento do /r/
em posicao pos-vocélica. Investigando o comportamento linguistico de atendentes
de trés grandes lojas de departamento — Sacks, Macy’s e S. Klein —, Labov observou
um padrao de uso que estava relacionado ao estrato social a que cada loja perten-
cia. Os informantes das lojas de classe alta e média apresentaram um indice mais
alto de manutencao de /r/ do que os da loja de classe baixa. Esses estudos foram,
posteriormente, reunidos em sua obra Sociolinguistic Patterns publicada em 1972.
Ao mostrar a correlacao de padroes sociais com a distribui¢cao de uma variavel lin-
guistica, o autor corrobora sua ideia de que nao pode existir uma teoria linguistica
que nao seja social e que o objeto da linguistica deve ser a fala, ou seja, a lingua
como ¢ usada na vida cotidiana de uma comunidade, sem deixar de considerar os

fatores sociais que, a ela se correlacionam.

2.2 A Teoria da Variacao e Mudanca

Na obra Empirical foundations for a theory of language change — posterior-
mente traduzida para o portugués como Fundamentos empiricos para uma teoria
da mudanga linguistica (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006) —, Uriel Wein-
reich, William Labov e Marvin Herzog (1968) desenvolveram a Teoria da Variagao
e Mudanca uma das principais perspectivas da Sociolinguistica. O objetivo era
descrever a lingua como um objeto constituido de heterogeneidade ordenada e apre-
sentar as bases de uma teoria da mudanca linguistica capaz de fornecer descricoes
mais adequadas da competéncia linguistica, além de superar os paradoxos que as
teorias estruturais, fundamentadas no axioma da homogeneidade, vinham trazendo
a linguistica histérica (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 33).

Weinreich, Labov e Herzog (2006) desenvolvem algumas criticas aos trabalhos

de Hermann Paul (1880), Saussure (1916), Bloomfield (1933) e Chomsky (1965), com
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base nas quais propdem sua teoria a respeito da mudanga linguistica. Paul (1880)
isola a lingua do individuo — que Weinreich e seus colegas denominarao idioleto
— como o mais legitimo objeto de estudo linguistico, ja que, assim, encerraria a
natureza estruturada da lingua, a coeréncia do desempenho falado e a regularidade
da mudanga. Segundo Weinreich, Labov e Herzog (2006, p. 39), ao isolar a lingua
do individuo do uso linguistico do grupo, Paul desenvolveu a dicotomia entre o
individual e o social que continua existindo na base das teorias do século XX sobre
a mudanca linguistica.

Os dialetos eram concebidos, por Paul, como agrupamentos de idioletos idénti-
cos e a mudanca dialetal consistiria simplesmente em idioletos mudando em paralelo,
e a divisao dialetal, nao seria mais do que idioletos mudando de forma divergente.
H& um pressuposto de homogeneidade tanto para o idioleto quanto para o dialeto.
Assim, para tratar da heterogeneidade no interior de um idioleto ou dialeto, Paul
utiliza a nocao de empréstimo, mas sem explicar os mecanismos desse processo
(WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 54).

Quanto ao trabalho de Saussure (1916), expresso no Curso de linguistica ge-
ral, Weinreich, Labov e Herzog (2006, p. 55) retomam a antinomia entre sincronia
e diacronia afirmando que, para Saussure a sistematicidade da lingua depende da
existéncia, dentro do individuo, de uma faculdade de associacao e coordenacao. As
relacoes entre elementos de uma lingua se localizam na consciéncia do falante e,
para garantir a realidade psicologica do seu objeto de estudo, Saussure estabelece
que tal objeto seja homogéneo, dessa forma, o teérico recorta um objeto sincrénico,
sempre homogéneo, e, de acordo com Weinreich, L.abov e Herzog, nao ha nada em
sua teoria que possa acomodar a lingua como heterogeneidade ordenada. Faltam
recursos teéricos para tratar da coexisténcia entre formas conservadoras e inovado-
ras num mesmo falante, bem como a coexisténcia de sistemas de dialetos vizinhos
na competéncia dos mesmos falantes. Tendo isso em vista, os autores consideram
que apesar de Saussure ter desempenhado um papel revolucionario na historia da
linguistica, nao foi além de Paul em sua capacidade de lidar com a lingua como fato

social, ja que, para ele a condicao para lidar com a lingua como fendémeno social
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era sua completa homogeneidade. Desse modo, sua teoria nao contribuiu, de ne-
nhuma forma, com o estudo da lingua como heterogeneidade ordenada. Weinreich,
Labov e Herzog (2006, p. 58) chegam & mesma conclusao quanto a linguistica norte-
americana (Bloomfield, 1933), ja que, apesar de haver um interesse pela diversidade
dentro de uma comunidade de fala nao se chega a uma descricao sistémica dessa
diversidade.

Quanto a linguistica chomskyana, os autores apontam que o tinico objeto le-
gitimo de analise, para essa teoria linguistica, seria um sistema homogéneo, uma
vez que a mesma se ocupa de um falante-ouvinte ideal, numa comunidade de fala
completamente homogénea. Como nos trabalhos de Paul, Saussure e Bloomfield,
nao ha, na proposta chomskyana, procedimentos para ultrapassar a diversidade ob-
servada no comportamento linguistico, além disso, Chomsky, em consonancia com
a posicao dos fundadores da linguistica geral moderna, declara que tal diversidade é
teoricamente irrelevante e, na sequéncia, afirma que nao se tinha oferecido nenhuma
razdo convincente para modificar essa posi¢do. Weinreich, Labov e Herzog (2006,
p. 60) discordam dessa declaracao e afirmam que os desvios de um sistema homo-
géneo nao sao, todos, erros aleatorios de desempenho, como apontado pela teoria
de Chomsky, tais desvios sao codificados num alto grau, ou seja, a heterogeneidade
da lingua é codificada em alto grau e estd integrada na competéncia linguistica do
falante.

Em resumo, para Paul, Saussure, Bloomfield e Chomsky variabilidade e sis-
tematicidade se excluifam mutuamente, o que Weinreich, Labov e Herzog (2006,
p. 60)Weinreich, Labov e Herzog (2006) apontam como sendo um paradoxo das
teorias baseadas no axioma da homogeneidade. Em tais teorias, a estrutura era
associada a homogeneidade e a funcionalidade da lingua, entretanto, se uma lingua
deveria ser estruturada para funcionar de forma eficiente, como as pessoas conti-
nuam a falar enquanto a lingua muda, isto é, enquanto passa por periodos de menor
sistematicidade? Por que nao se observa ineficiéncias na préatica? De acordo com
Weinreich, Labov e Herzog essa é a questao fundamental com a qual a teoria da
mudanca linguistica precisa lidar, e a solugao estd no rompimento da identificacao

da estruturalidade com a homogeneidade. Os autores defendem que uma explicacao
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razoavel da mudanca depende da possibilidade de descrever a diferenciacao ordenada
dentro da lingua, posto que toda mudanga implica variabilidade e heterogeneidade.
Além disso, argumentam que o dominio de um falante nativo de estruturas hetero-
géneas é parte da sua competéncia linguistica monolingue e que numa lingua, que
serve a uma comunidade complexa, a auséncia de heterogeneidade estruturada seria
disfuncional (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 36).

Dentro de uma comunidade de fala h& formas distintas da mesma lingua que

bR 7Y Ly

coexistem. Fssas formas podem ser denominadas “estilos”, “padroes”, “girias”, “jar-
goes”, “jeito antigo de falar”’, ou “variedades funcionais” e compartilham as seguintes
propriedades: (i) oferecem meios alternativos de dizer a mesma coisa, isto é, forne-
cem a mesma informagao referencial; e (ii) estao conjuntamente disponiveis a todos
os membros da comunidade de fala. Alguns falantes podem nao ser capazes de pro-
duzir enunciados em todas as variedades disponiveis com igual competéncia devido
a restricoes em seu conhecimento pessoal, além de praticas associadas ao seu status
social, mas todos os falantes, geralmente, tem capacidade de interpretar enunciados
em qualquer uma dessas variedades, bem como compreender a escolha de qualquer
variedade por outro falante (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 96).

Weinreich, Labov e Herzog (2006, p. 99) apontam que, ao longo das décadas
de 1920 e 1930, houve uma tendéncia, por parte dos linguistas, a se afastar da
unidade do idioleto, postulado por Paul, como objeto de estudo, afirmando que
tais estudos confirmam “o modelo de um sistema ordenadamente heterogéneo em
que a escolha entre alternativas linguisticas acarreta fungoes sociais e estilisticas,
um sistema que muda acompanhando as mudancas na estrutura social”. Um desses
trabalhos é o de Mathesuis e seus colegas em Praga que usaram uma abordagem
multiestratificada para caracterizar sistemas coexistentes na mesma comunidade
(WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 96).

Conforme Weinreich, Labov e Herzog (2006), tal concep¢ao multiestratificada
da lingua pode ser utilizada com fins puramente analiticos, para representar a lingua
como um “diassistema” composto por dialetos-membros, mas, para que essa teoria
tenha importancia, também, na linguistica historica, isto é, para o pesquisador que

investiga a mudanca linguistica, os autores ressaltam que os estratos que a lingua
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inclui, ainda que funcionalmente distintos, devem estar funcionalmente disponiveis
a um grupo de falantes, visto que, é somente quando dois ou mais dialetos estao
conjuntamente disponiveis a um grupo, que alterna entre eles, que a formulacao
multiestratificada é relevante para se entender a mudanca linguistica. Ademais, os
autores afirmam insistir na distintividade funcional por duas razdes: (i) os estratos
devem estar em competicdo e ndo em complementariedade; (ii) é preciso fornecer
uma descricdo rigorosa das condicoes que governam a alternancia dos sistemas.
As regras devem incluir fatores extralinguistcos como ambientes condicionadores
além de “fornecer uma descricdo linguistica das relagoes que governam unidades
igualmente presentes ao longo dos extratos” (WEINREICH; LABOV; HERZOG,
2006, p. 100). Os resultados do estudo de Lambert e seus colegas (1960, 1967) sao
retomados para mostrar que a escolha ou alternancia entre subsistemas pode ser
determinada por atitudes sociais, mais especificamente, por tracos de personalidade,
inconscientemente, atribuidos a falantes dessa variedade, e tais atitudes podem levar
ao seu desenvolvimento ou obsolescéncia (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006,
p. 102).

Em suma, o carater heterogéneo dos sistemas linguisticos seria o produto de
combinagoes, alternancias ou mosaicos de subsistemas distintos, conjuntamente dis-
poniveis, e cada subsistema “é concebido como um corpo coerente e integral de regras
do tipo categorico, neogramatico: o tinico aparato tedrico adicional necessario ¢ um
conjunto de regras que afirmem as condi¢oes para a alternancia” (WEINREICH;
LABOV; HERZOG, 2006, p. 102). Weinreich, Labov e Herzog afirmam que nao
seria possivel abstrair um dos subsistemas desse complexo sem perder informagoes
necessarias a andlise linguistica, e acrescentam que os diversos estudos que isolam
um desses varios sistemas teriam sido desenvolvidos sob a suposicao de que um sis-
tema homogéneo, invariante, seria a tinica base possivel para a descrigao linguistica,
nao oferecendo, assim, nenhuma base racional para a explicacao da mudanca lin-
guistica, na medida em que, para que um estudo seja capaz de tal coisa, deve ser
baseado num modelo de lingua diferenciada, e incluir elementos variaveis dentro do

proprio sistema. Para esses autores a associagao entre estrutura e homogeneidade é
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uma ilusao ja que a “estrutura linguistica inclui a diferenciagao ordenada dos falan-
tes e dos estilos através de regras que governam a variacao na comunidade de fala”
(WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 125).

Com a finalidade de explicar a complexidade da estrutura linguistica nesse
modelo diferenciado, de heterogeneidade ordenada, Weinreich, Labov e Herzog in-
troduzem o conceito de variavel linguistica, um elemento linguistico que varia, dentro
do sistema, sendo constituido por duas ou mais variantes (suas possiveis realizacoes)
e controlado por uma regra. Conforme os autores, a variavel linguistica deve ser es-
tabelecida sob condigoes estritas, para que seja parte da estrutura linguistica. Uma
condicao necesséria para admitir a unidade estrutural seria a “evidéncia quantitativa
para a co-variacao entre a variavel em questao e algum outro elemento linguistico
ou extralinguistico” (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 107). Os autores

propoem a seguinte representacao para as regras:

(1) JA/ = glBl/X_Y

(2) g[B] = f(C,D,E...)

Em que B é um ou mais tragos de A, a expressao g[B] é a variante linguistica
definida pela regra e C', D, e E sao variaveis linguisticas ou extralinguisticas que
influenciam a aplicacao da regra. Em (1) tem-se que o traco B é elidido nos contextos
em que aparece entre X e Y. Em (2) tem-se que ¢g[B] é uma fungdo de C, D e E.

Para Weinreich, Labov e Herzog (2006, p. 124-125), uma mudanga comega
quando um dos tracos, que estavam em variacao na fala, se difunde através de
um subgrupo da comunidade de fala e assume uma significacao social. Quando a
mudanca ¢ encaixada na estrutura linguistica, ela é gradualmente generalizada a
outros elementos do sistema, por conseguinte, a mudanca nao é algo que ocorre
de forma instantanea, mas gradual. A concretizacao da mudanca linguistica e a
selecao de uma das alternativas como uma constante sao acompanhadas pela perda
de significacao social que o trago, que estd desaparecendo, possuia. Desse modo,
segundo Weinreich, Labov e Herzog (2006, p. 121-125), a Teoria da Variacao e

Mudanca se propoe resolver cinco problemas empiricos:
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e Determinar as condigoes para a mudanca, ou seja, os fatores condicionantes,

haja vista que algumas mudancas s6 ocorrem sob determinadas condigoes.

e Descrever o processo de transi¢ao da mudanga que se da (i) “a4 medida que
um falante aprende uma forma alternativa”, (i) “durante o tempo em que as
duas formas existem em contato dentro de sua competéncia”, e (iii) “quando
uma das formas se torna obsoleta” (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006,
p. 122).

e Explicar o encaixamento dos tracos mutantes na estrutura linguistica e na
comunidade de fala, visto que, a mudanca raramente ¢ um movimento de um
sistema inteiro para outro. Em vez disso, um conjunto limitado de variaveis!,
num sistema, altera seus valores modais, gradualmente, de um polo para outro
e os tracos mutantes sao encaixados na estrutura linguistica. Como a estru-
tura linguistica mutante estd encaixada na comunidade de fala, as variacoes
sociais e geograficas sao elementos intrinsecos a estrutura e, portanto, fatores
sociais influenciam o sistema como um todo, no entanto, a significagdo nao é
equitativamente distribuida por todos os fatores, isto é, cada fator possui uma

significagao distinta (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 123).

e Estabelecer, empiricamente, os correlatos subjetivos, das avaliacoes que os
falantes fazem dos diversos estratos e variaveis contidas numa estrutura hete-

rogénea.

e [xplicar a implementacao da mudanca linguistica, o que implica descrever as

motivacoes linguisticas e sociais para a mudanca.

Isto posto, na proxima secao discorremos sobre a metodologia de andlise da

Sociolinguistica Quantitativa.

1O conceito da varidvel como um elemento estrutural torna desnecessério tratar variacoes
no uso como algo externo ao sistema, ji que, o controle dessas variagoes faz parte da
competéncia linguistica dos falantes (WEINREICH; LABOV; HERZOG, 2006, p. 123).



A SOCIOLINGUISTICA QUANTITATIVA 30

2.3 A Sociolinguistica Quantitativa

Esta secao esta dividida em duas subsecoes, a subsecao 2.3.1 discute as etapas
da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa, desde a identificacao da variavel
linguistica a ser analisada, passando pelos critérios de selecao dos informantes, pela
escolha da comunidade de fala e pelo trabalho de campo, até o tratamento quan-
titativo dos dados (LABOV, 1972; SILVA, 2004; SCHILLING-ESTES, 2007; GUY;
ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2007, 2012) e Freitag (2016) e a interpretagao
dos resultados. Enfim, a subsecao 2.3.2 apresenta a evolucao do modelo estatistico
empregado na anilise quantitativa dos dados, desde a década de 1960 até os dias
atuais (CEDERGREN; SANKOFF, 1974; ROUSSEAU; SANKOFF, 1978; NARO,
2004; TAGLIAMONTE, 2012; JOHNSON, 2009; OUSHIRO, 2017).

2.3.1 A metodologia da Sociolinguistica Quantitativa

Um modelo quantitativo é entendido como um construto linguistico que pro-
cura explicar a realizacao de diferentes variantes linguisticas, estendendo-se de modo
a explicar, também, os padroes quantitativos de uso dessas variantes por meio de
um modelo matematico (GUY; ZILLES, 2007, p. 101). Mais adiante discorremos
sobre o modelo matematico utilizado nas analises sociolinguisticas, como as realiza-
das nas dissertagoes que compoem nosso corpus, mas, por ora, focaremos nas etapas
da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa. De acordo com Labov (1972) essa

metodologia ¢ composta por varias etapas, mas ¢ possivel resumi-las em cinco:

(1?*) Identificagdo da variavel linguistica (resposta) e das possiveis variaveis previso-
ras (fatores que possam influenciar a escolha de uma das variantes da variavel

resposta);
(2%) Sele¢ao da comunidade de fala e dos informantes;
(3%) Coleta de dados (trabalho de campo);
(4*) Anélise quantitativa e apresentacao dos dados;

(5%) Interpretacao dos resultados e analise dos fatores que influenciam o uso de

uma das variantes da variavel resposta.
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A identificacdo de uma variavel linguistica (resposta) consiste na defini¢ao do
objeto de estudo e implica definir suas variantes, isto é, suas possiveis realizacoes —
ou formas diferentes de dizer uma mesma coisa. Quando a variavel possui apenas
duas variantes, geralmente, se propoe uma forma subjacente e uma regra variavel
que a converte, no curso de uma derivacao, em uma forma superficial diferente.
Quando essa regra ¢ aplicada ocorre a variante que difere da forma subjacente e
quando nao é aplicada realiza-se a forma que corresponde a estrutura subjacente
(GUY; ZILLES, 2007). Apos a definicdo da variavel linguistica e suas variantes,
bem como a formulacdo de uma regra variavel, é preciso identificar os fatores que
possam influenciar a aplicacao da regra. Neste ponto, o conhecimento de como a
lingua funciona conduzem o pesquisador na elaboragao de hipdteses razoaveis de
investigagao (GUY; ZILLES, 2007).

A segunda etapa consiste na selecao da comunidade de fala, na qual a pesquisa
serd desenvolvida, mas antes de pensar em tal escolha, é importante fazer algumas
reflexdes sobre o que se entende por comunidade de fala. Por décadas, sociolinguistas
se pautaram na defini¢do classica de Labov (1966) de comunidade de fala como
um grupo de pessoas que compartilha normas e formas de avaliacao de variaveis
linguisticas comuns, o que nao significa que todos os membros de uma comunidade
falem de forma idéntica, mas que todos seriam guiados pelas mesmas normas de
fala, isto é, todos teriam o mesmo entendimento sobre qual seria a forma de falar.
Entretanto, alguns pesquisadores questionam esse fato indicando a possibilidade de
haver um espago para conflitos sociais e linguisticos dentro de uma comunidade
(SCHILLING-ESTES, 2007), ou seja, seria possivel que nem todos os seus membros
compartilhem, exatamente, as mesmas normas.

Ha, ainda, questionamentos quanto a dimensao de uma comunidade de fala
que, comumente, pode ser uma area geograficamente delimitada (LABOV, 1966),
como um bairro, uma cidade, um estado etc. Mas um pais, por exemplo, poderia ser
uma comunidade de fala? Schilling-Estes (2007, p. 167) problematiza, justamente,
que “area geografica” configure um critério para a defini¢ao primaria de comunidade
de fala. Para tanto, a autora apresenta alguns questionamentos como, por exem-

plo, um grupo que conversa regularmente, através da internet, sobre uma area de
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interesse comum, nao poderia ser considerado uma comunidade de fala? A mesma
autora aponta que alguns pesquisadores, interessados em grupos menores e seus
padroes interacionais, frequentemente, esclarecem que suas analises sao baseadas
no estudo de “redes sociais” ao invés de uma comunidade de fala geograficamente
delimitada, enquanto outros pesquisadores, cujo foco é estudar nao apenas padroes
interacionais, mas também, as pessoas e suas praticas sociais — como, por exemplo,
entender como essas praticas moldam e sao moldadas por seus usos linguisticos —
preferem trabalhar com uma “comunidade de pratica”. A despeito da complexidade
das questoes apontadas, Schilling-Estes (2007, p. 166-167) afirma que ndo ha um
melhor tipo de comunidade de fala para se estudar — muitos pesquisadores tém se
beneficiado do estudo de todos os tipos de comunidades — e que a escolha do tipo
de comunidade depende do interesse do pesquisador. Os estudos sociolinguisticos
incluidos nesta revisao sistemaética foram baseados na analise de dados de comuni-
dades de fala geograficamente delimitadas, em sua maioria, municipios brasileiros.

Considerando que a populacao das comunidades escolhidas, geralmente, é
muito numerosa, o pesquisador precisa selecionar os informantes que constituirao a
amostra (SCHILLING-ESTES, 2007). Conforme (SILVA, 2004, p. 119-120), para
que os resultados do estudo sejam representativos de toda a populacao, é preciso le-
var em consideracdo que o nimero de informantes selecionados vai depender: (i) da
homogeneidade da populacao quanto a faixa etéria, classe social, escolaridade etc.;
(ii) do ntimero de variaveis consideradas no estudo; (iii) do fenomeno estudado, haja
vista que, a lingua é mais homogénea para alguns fenémenos do que para outros;
e (iv) do método de andlise. Assim, a amostra pode ser reduzida de acordo com a
precisao do método estatistico empregado.

Definido o nimero de informantes que constituirao a amostra é preciso
selecioné-los. Contudo, é fundamental garantir que a amostra seja estatisticamente
representativa, permitindo a realizagao de inferéncias estatisticas, isto é, que os pa-
droes observados na amostra possam ser generalizados para a populagao como um
todo. Um principio bésico para garantir a representatividade dos dados é utilizar
uma amostra aleatéria de modo a dar a cada informante da populagao a mesma

probabilidade de serem incluidos na amostra (GUY; ZILLES, 2007; SILVA, 2004;
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SCHILLING-ESTES, 2007). Essa sele¢ao aleatoria pode ser realizada por diferen-
tes métodos. Aqui apresentaremos dois: (i) método aleatorio simples e (ii) método
aleatorio estratificado.

No primeiro método, os informantes devem ser sorteados, de forma que to-
dos tenham a mesma chance de serem selecionados. Para utilizar esse método é
necessario que a amostra seja muito grande, a fim de incluir todos os estratos da
comunidade, e que a populacao seja muito homogénea. O desafio imposto por este
método é a necessidade de se ter acesso aos dados de todos os membros da comu-
nidade. Ademais, na maioria dos casos, o pesquisador estd interessado na relacao
entre a variacao linguistica e as caracteristicas sociais especificas como género, faixa
etaria, classe social etc. e nao ha garantia de que a amostra incluird membros de
todos os grupos sociais de interesse ou que cada grupo sera representado equitativa-
mente. Logo, se o pesquisador pretende analisar um comportamento linguistico de
acordo com a classe social, por exemplo, e a comunidade de fala é formada, majo-
ritariamente, por cidadaos de classe baixa, é provavel que a amostra nao inclua um
namero suficiente de informantes de cada classe (SILVA, 2004; SCHILLING-ESTES,
2007).

No método aleatoério estratificado a populacao é dividida em estratos sociais —
também chamados células ou casas — cada uma composta por informantes com as
mesmas caracteristicas sociais, sendo que a sele¢ao dos informantes para preencher
cada célula deve ser aleatoria. Tal método possibilita que o pesquisador obtenha um
niamero suficiente de informantes de todos os estratos que pretenda analisar (SILVA,
2004). Dessa forma, se a tnica varidvel social a ser analisada ¢ Género, a amostra
poderia ser formada por 10 informantes, com 5 mulheres numa casa e 5 homens
na outra. Mas, se acrescentarmos uma varidvel como Nivel de Escolaridade com
trés niveis (ensino fundamental, ensino médio e ensino superior) precisariamos das

seguintes células:
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5 mulheres com 5 mulheres com | 5 mulheres com
ensino fundamental | ensino médio | ensino superior
5 homens com 5 homens com | 5 homens com
ensino fundamental | ensino médio | ensino superior

Quadro 1: Células de informantes - Exemplo de organizacao de uma amostra

Desse modo, para saber o tamanho da amostra, basta multiplicar o nimero
de células pelo numero ideal de informantes em cada célula. No exemplo do quadro
1, a amostra deveria ser constituida por 30 (6x5) informantes. Porém, para que
o pesquisador seja capaz de determinar as categorias sociais importantes para a
populacao ¢ importante entender a relacao entre significados linguisticos e sociais

na comunidade que esta sendo estudada. Segundo Schilling-Estes (2007, p. 170-171),

More and more, variationists are realizing that the best studies are not
fully planned in advance but rather that one achieves the fullest un-
derstanding of the interrelation between linguistic and social meanings
if one keeps an open mind and allows the particularities of each different
community, as well as community members’ own perspectives, to inform
studies as they progress. In other words, variationists increasingly are
seeking to use ethnographic methods involving careful, long-term parti-
cipation in and observation of the communities they study rather than
relying solely on pre-determined, “objective” social factors, whether the
population under study is a small community of practice that may not

be immediately evident to outsiders.

Com os informantes selecionados, a partir das categorias sociais estabelecidas, a
proxima etapa ¢ a coleta de dados, comumente, realizada por meio de gravagoes
de entrevistas sociolinguisticas. A entrevista é o procedimento mais utilizado em
estudos sociolinguisticos e consiste na interacao entre um informante e o proéprio
pesquisador — ou alguém que trabalhe com o pesquisador — devendo ser o mais

informal possivel.
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Conforme Labov (2008, p. 63) a entrevista é um método bésico para obter
uma grande quantidade de dados de fala confidveis de uma pessoa, contudo, é fun-
damental que o entrevistado se sinta a vontade de maneira que nao se preocupe com
seu modo de falar e, assim, seja possivel capturar sua fala vernacular. Para Labov
(2008, p. 239) “o modo de operagao ideal é o linguista se engajar numa conversa
normal com o informante e ser capaz de elicitar o uso natural de dada forma sem
usa-la ele mesmo”.

Destarte, uma entrevista sociolinguistica, conforme conceituada, por Labov
(1972, 1984) e Wolfram e fasold (1974) deve se aproximar, o maximo possivel de
uma conversacao casual. As questoes devem ser baseadas em topicos que sejam de
interesse geral na comunidade em estudo e realizadas de forma natural minimizando
a atencao do falante para o fato de que esta sendo gravado para um estudo linguis-
tico, com a finalidade de obter uma grande quantidade de amostras de fala de um
informante que se aproxime o maximo possivel de sua fala cotidiana ou vernacular
(SCHILLING-ESTES, 2007, p. 171-172). Haja vista que segundo Labov (1972), o
estilo de fala mais regular em sua estrutura e em sua relacdo com a evolugao da
lingua é o vernacular, no qual o falante dispensa a minima atencao a sua fala.

A estrutura basica da entrevista sociolinguistica tem sido modificada desde a
sua idealizacdo. Alguns pesquisadores, em seus estudos, entrevistaram grupos de
amigos, ao invés de um participante por vez (LABOV et al., 1968; LUCAS et al.,
2001), ou utilizaram duplas de entrevistadores, inclusive pares naturais como con-
juges (WOLFRAM; HAZEN; SCHILLING-ESTES, 1999), a fim de evitar a forma-
lidade da entrevista entre um informante e um entrevistado. Outros pesquisadores
tém utilizado outras técnicas, realizando, em lugar de uma entrevista, previamente
planejada, uma conversagdo espontanea com o informante (MILROY; MILROY,
1978; CHILDS; MALLINSON, 2004; VIEIRA; BALDUINO, 2020, 2021), o que
exige do pesquisador um maior conhecimento da comunidade. Além disso, alguns
estudos sao baseados em conversacoes espontaneas ou interacoes livres entre dois
ou mais informantes, sem a presenca de um entrevistador (STUART-SMITH, 1999;
MACAULAY, 2002), o que fornece ao pesquisador dados de fala bastante esponta-

J

nea, mas, também, uma grande quantidade de sobreposicao de falas o que dificulta
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a transcricao. Esse tipo de gravacao é interessante, principalmente, quando se quer
analisar a conversagao (SILVA, 2004; SCHILLING-ESTES, 2007).

Apo6s planejar a entrevista ou a técnica a ser utilizada na coleta de dados, o
pesquisador precisara realizar o trabalho de campo, propriamente dito, que pode ser
numa comunidade familiar, na cidade ou estado em que o pesquisador reside, por
exemplo, ou estrangeira, em outro estado ou em outro pais. Quando a comunidade é
estrangeira, os desafios impostos ao pesquisador sao maiores, dado que o pesquisador
nao conhece a comunidade, nem seus membros, sua cultura e seus costumes, sendo
possivel, ainda, que ele precise lidar com questoes relacionadas a preconceito — racial,
de género, entre outros (SCHILLING-ESTES, 2007).

Antes de iniciar o trabalho de campo, o pesquisador precisara (i) fazer o pri-
meiro contato, na comunidade, com uma pessoa que o auxilie a encontrar membros
da comunidade que se encaixem nos extratos predeterminados, e concordem em par-
ticipar da pesquisa; (ii) encontrar um local silencioso e adequado para realizar as
gravagoes; e (iii) seguir os procedimentos éticos basicos necessarios quando se faz
uma pesquisa com seres humanos, como preservar a confidencialidade da identidade
e informacoes pessoais dos participantes e disponibilizar a estes um Termo de Con-
sentimento Livre e Esclarecido (TCLE) com informagoes gerais e especificas sobre
o estudo, o qual cada participante deve assinar expressando seu consentimento em
participar da pesquisa (SCHILLING-ESTES, 2007; FREITAG, 2016).

No Brasil toda pesquisa com seres humanos deve seguir as mesmas regras,
nao importando sua natureza. Conforme a Resolugdo 196/96, I1.1, e, na II1.2, do
Conselho Nacional de Saude CNS (1996), “Todo procedimento de qualquer natureza
envolvendo o ser humano, cuja aceitacao nao esteja ainda consagrada na literatura
cientifica, serd considerado como pesquisa e, portanto, deverd obedecer as diretri-
zes da presente resolucao”. Esses procedimentos incluem, entre outros, aqueles de
natureza instrumental, ambiental, nutricional, educacional, sociologica, econémica,
fisica, psiquica ou biologica (farmacoldgicos, clinicos ou cirtrgicos e de finalidade
preventiva, diagnostica ou terapéutica).

Realizada a coleta de dados, chegamos a quarta etapa, isto é, a andlise quan-

titativa das ocorréncias que possibilita o estudo da variacao linguistica, permitindo
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ao pesquisador entender “sua sistematicidade, seu encaixamento linguistico e social
e sua eventual relagdo com a mudanga linguistica” (GUY; ZILLES, 2007, p. 73).
Essa parte consiste numa analise distribucional dos dados, através de um método
quantitativo, e o célculo do efeito de variaveis (linguisticas e sociais), na selegao de
uma das variantes da variavel linguistica em estudo (TAGLIAMONTE, 2007).

O objetivo da andlise distribucional dos dados é conseguir resumi-los de forma
que os detalhes sem importancia sejam minimizados e que se apresente uma visao
geral do que é relevante para o pesquisador, isso tudo sem distorcer, significativa-
mente, os dados originais. A escolha do método para resumir os dados depende do
tipo da variavel a ser estudada: se numérica como valores de formantes para articu-
lacao de vogais, ou nominal, como a ocorréncia ou nao de um segmento fonologico
(GUY; ZILLES, 2007; OUSHIRO, 2017).

Na analise de uma variavel nominal, como a realizacao variavel de um ditongo
oral do PB, o primeiro passo é verificar a frequéncia das variantes nos dados e
em cada um dos contextos considerados, nomeadamente, os niveis, ou fatores, que
compbem cada uma das variaveis previsoras, ou independentes (TAGLIAMONTE,
2012). O ntmero de ocorréncias que compoem o corpus de um estudo sociolinguis-
tico pode variar bastante, o nimero minimo de ocorréncias, por contexto, geralmente
aceito & 30 (CEDERGREN; SANKOFF, 1974; TAGLIAMONTE, 2012). Segundo
Tagliamonte (2012, p. 136) “general statistical laws dictate that with fewer than 10
tokens there is a high likelihood? of random fluctuation, but with numbers greater
than 10 there is 90% conformity with the predicted norm, rising to 100% with 35
tokens”.

Na sequéncia é preciso calcular a proporcao, ou percentual, correspondente
aos valores de frequéncia encontrados. A porcentagem varia num intervalo de 0%
a 100% e fornece um modo de resumir a proporcao de resultados alternativos. A
analise distribucional e organizacao dos dados, em valores de frequéncia e proporgao,
possibilita que o pesquisador visualize a distribuicao das variantes, verificando e
demonstrando as tendéncias encontradas através da apresentacao desses dados por

meio de tabelas ou graficos de modo a facilitar a compreensao do fenémeno estudado

2 O termo likelihood pode ser entendido aqui como probabilidade
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(GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2007, 2012). Essa analise distribucional
possibilita a formulacao de hipoteses as quais serao testadas por meio de um modelo
estatistico.

Antes de tratar do calculo do efeito dos fatores (linguisticos e sociais), na esco-
lha de uma variante, é necessario esclarecer o conceito de “regra variavel”, uma regra
de reescrita sensivel ao contexto que relaciona um par de variantes como x — vy, de

forma que, quando a regra se aplica, ocorre “y” e quando nao é aplicada ocorre “x”

(LABOV, 1969; CEDERGREN; SANKOFF, 1974; GUY; ZILLES, 2007). Segundo
Guy e Zilles (2007, 49-50), a andlise da regra variavel envolve “a contagem das ocor-
réncias da variavel, a descricao de tendéncias e da extensao da variabilidade, bem
como das restri¢coes ou fatores que a influenciam, mediante métodos estatisticos”.
Desse modo, a anéalise de uma regra varidvel é um tipo de analise multivariada3,
desenvolvida na linguistica como uma forma de dar conta da variacao estruturada,
governada por regras, no uso da lingua, cujo objetivo é separar, quantificar e testar
a significancia dos efeitos de fatores contextuais, sociais e linguisticos, na escolha de
uma das variantes da variavel linguistica em anéalise (GUY; ZILLES, 2007).
Explicitemos os termos utilizados na anélise de uma regra variavel: (i) a va-
ridvel que se estd estudando ¢ a variavel resposta, chamada, na Sociolinguistica, de
varidvel dependente. Se tal varidvel for categorica pode ser classificada de acordo
com o nimero de variantes que possui, podendo ser binaria, quando possui duas
variantes, ternaria, com trés variantes ou enearia, com mais de trés; (ii) as variaveis
linguisticas (como Contexto fonoldgico precedente e Tonicidade da silaba) e sociais
(como Sezo ou Faiza etdria dos informantes) que influenciam a variavel dependente
favorecendo ou desfavorecendo, em algum grau, a aplicacao de uma regra variavel,
sao as varidveis previsoras, denominadas na Sociolinguistica, varidveis independen-

tes ou conjunto de fatores. F importante destacar que cada regra variavel so é capaz

2

3 Uma anélise multivariada é um tipo de analise que — diferentemente de uma anélise
univariada que verifica o efeito de apenas uma varidvel independente — testa o efeito de
mais de uma variavel independente sobre uma varidvel dependente, incorporando a ideia
de que processos linguisticos sdo influenciados, simultaneamente, por diversas variaveis
independentes, linguisticas e sociais (GUY; ZILLES, 2007).
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de modelar com sucesso uma tnica variavel resposta, que possua apenas duas va-
riantes possiveis, dessa forma, se houver mais de duas variantes, é preciso postular
regras adicionais (GUY; ZILLES, 2007).

Cada variavel independente ¢ constituida por um conjunto de niveis (fatores)
como as categorias verbo e nome da variavel Classe gramatical da palavra. Segundo
Guy e Zilles (2007, p. 38), cada grupo de fatores pode ser definido “como um locus na
regra variavel onde ocorre o condicionamento e consiste em uma lista exaustiva de
todos os possiveis fatores mutuamente exclusivos que podem ocorrer naquele locus”.
Assim, cada fator é um possivel valor de uma variavel independente.

A fim de exemplificar o que foi exposto acima, pensemos numa analise da vari-
acao de um ditongo oral como [ow], por exemplo. A varidvel resposta (dependente)
seria o par de variantes — ou possiveis realizacoes — do ditongo, nomeadamente, o
ditongo propriamente dito [ow]|, e a vogal [o]. A regra que controla a variavel de-
pendente é a monotongacao que, quando é aplicada, reduz o ditongo a uma vogal
simples, caso contririo o ditongo é realizado integralmente. As variaveis indepen-
dentes (previsoras), por sua vez, sao organizadas em duas categorias: (i) linguisticas
— como Classe gramatical da palavra e Tonicidade da silaba em que o ditongo esta
contido; e (ii) sociais — como Fuaiza etdria e Nivel de escolaridade dos informantes.
Cada uma dessas variaveis é constituida por niveis (fatores, desse modo, a variavel
linguistica Tonicidade da silaba pode ser composta pelos fatores: dtona e ténica, ja
os fatores da variavel social Nivel de escolaridade dos informantes, podem ser, por
exemplo, ensino fundamental, ensino médio e ensino superior, sendo que, cada um
desses fatores possui um efeito sobre a aplicagao da regra de monotongacao.

Para que a analise de uma regra variavel seja realizada com sucesso as variaveis
independentes ou grupos de fatores devem ser ortogonais e independentes, isto é,
cada fator de um grupo deve ser capaz de co-ocorrer com cada um dos fatores em
todos os outros grupos, além de representar uma restricao logicamente separada e
isolavel (GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2012).

O centro da anéalise de uma regra variavel é a estimativa dos valores dos efeitos
dos fatores, sobre a aplicacao da regra, o que requer o calculo de um valor corres-

pondente ao efeito de cada fator de uma varidvel independente sobre a escolha de
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uma das variantes da variavel linguistica analisada. Os valores, do efeito de cada
um dos fatores, sao estimados por um modelo estatistico, nomeadamente, o modelo
logistico, proposto por Henrietta Cedregen e David Sankoff em 1974 e aprimorado
por Pascale Rousseau e David Sankoff em 1978, sobre o qual discorreremos na secao
2.4.

Salientamos que, quando se utiliza um método estatistico de anéalise, a apre-
sentacao dos dados é algo fundamental para interpretacao dos resultados, dltima
etapa dessa metodologia. Portanto, os dados devem ser sintetizados em tabelas que
facilitem a compreensao do fendmeno estudado e permita a interpretacao dos efeitos
dos fatores que favorecem ou desfavorecem a aplicacao da regra variavel, bem como
a realizacao de analises futuras.

Em suma, a Sociolinguistica Quantitativa utiliza métodos estatisticos para
verificar como, e em que medida, fatores de variaveis linguisticas e sociais influenciam
a aplicacao de uma regra varidvel, que resulta na escolha de uma variante da variavel

linguistica em estudo.

2.3.2 Evolucao do modelo matematico utilizado pela
Sociolinguistica

O objetivo da analise quantitativa empregada pela Sociolinguistica Variacio-
nista é verificar o quanto cada variavel independente, estrutural ou social, contribui
para a realizacao de uma ou outra forma variante que constitui a variavel depen-
dente. Considerando que, na lingua em uso, essas variaveis independentes sempre
aparecem associadas, a atuacao de uma regra variavel ocorre em consonancia com o
efeito simultaneo de mais de uma variavel independente. Logo, é necessario calcular
o efeito simultaneo de todas as varidveis independentes, presentes em determinado
contexto. Assim, o objetivo de uma andlise quantitativa da variacao é entender o
comportamento de uma variavel dependente de acordo com um conjunto de varié-
veis sociais e estruturais que co-ocorrem com a variavel dependente (NARO, 2004;
GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2012). A fim de alcangar tal objetivo, desde
a década de 1960, foram propostos alguns modelos matematicos até que o modelo

logistico fosse escolhido. A seguir apresentamos esses modelos.
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Em 1969, Labov propoe um modelo aditivo que pode ser representado como

em 2.1:

fi=fo+t i+ fot .. (2.1)

Em que f; é a média global de aplicacao da regra, um input, que serve como ponto
de referéncia para o calculo dos valores do efeito de cada fator componente de uma
variavel independente (f; = f1, fo, ... fa). O valor de cada f; (f1, fo...) é a diferenga
entre a frequéncia média global de aplicacao da regra e a frequéncia de aplicacao
no contexto que esta sendo analisando, em outras palavras, f; é o desvio, do valor
verificado para cada fator, em relacao ao input (fo). J& f;, é frequéncia geral de
aplicagao da regra, obtida pela soma de todos esses valores.

Esse modelo foi abandonado devido a problemas de natureza técnica, uma vez
que, como estamos falando de uma soma, nao havia como garantir que o resultado
dessa soma nao fosse superior a 100% ou inferior a 0% (NARO, 2004).

Em 1974, Henrietta Cedegren e David Sankoff propdem um modelo multi-
plicativo que, ao invés de frequéncias, utiliza calculos de probabilidades gerando
valores entre 0 e 1. Tal modelo é aplicdvel a uma ampla classe de regras e nao pos-
sui as limitagoes técnicas do modelo aditivo, todavia, introduz uma complicagao: o
problema de precisar decidir se serao analisadas as probabilidades associadas a apli-
cacdo de uma regra variavel ou a sua nao aplicagaio (CEDERGREN; SANKOFF,
1974, p. 337-338).

O modelo de aplicacao é formalizado conforme 2.2:

pP=po - Di - Dj-- (2.2)

Em que p é a probabilidade de que a regra seja aplicada, considerando todas as
variaveis presentes no contexto. p, ¢ uma probabilidade nput, comum a todos os
ambientes e p; é a contribuicao em probabilidade do fator i. Considerando que

utilizamos o simbolo p para probabilidades de aplicacao, 1 — p é a probabilidade de
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que a regra nao seja aplicada (CEDERGREN; SANKOFF, 1974). Por conseguinte,

o modelo para analise da nao aplicacao da regra é formalizado como em 2.3:

(I=p)=1=p) . (L=p) . (I=pj).. (2.3)

E como demonstrado por Naro (2004) o modelo de aplicacao tem um fun-
cionamento satisfatorio quando os fatores analisados desfavorecem a aplicacao da
regra e 0 modelo de nao aplicagao é apropriado para analisar fatores favorecedores.
Destarte, a fim de resolver o problema supracitado, Rousseau e Sankoff (1978) apri-
moram esse modelo chegando a modelagem de regressao logistica que trabalha com
variaveis correlacionadas. Sankoff e Labov (1979) discorrem sobre suas vantagens
afirmando que, diferente dos anteriores, o modelo logistico analisa de forma equili-
brada, tanto fatores favorecedores, quanto desfavorecedores da aplicagao de uma re-
gra variavel. Outrossim, os autores destacam, ja naquele momento, o fato de que tal
modelo ja era amplamente utilizado na literatura, em varias areas do conhecimento
que utilizam a estatistica e também em estudos linguisticos (NARO; LEMLE, 1976;
FASOLD, 1978; ROUSSEAU, 1978). Segundo Sankoff e Labov (1979), a funcao do
modelo logistico, proposto por Rousseau e Sankoff (1978), é dada pela formula em

2.4:

=Bo+ B+ ... + Bn (2.4)

p
l
097

Nessa formalizacao p é substituido por 3, conforme explicitado pelos proprios
autores (SANKOFF; LABOV, 1979, p. 194). O modelo logistico sera analisado, com
maior riqueza de detalhes, na subsecao 2.4.3.

Por meio do software Varbrul, esse modelo calcula, para cada fator, um peso
relativo (P.R.) — um valor em probabilidade, numa escala entre 0 e 1 — que indica
em que medida e em que dire¢ao cada fator afeta a taxa de aplicacao da regra ou,
em outras palavras, a probabilidade de aplicacao da regra variavel no contexto de
cada fator (TAGLIAMONTE, 2012). O valor do peso relativo deve ser interpretado

da seguinte forma: um valor superior a 0,5 indica que o fator favorece a aplicacao
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da regra, ao passo que um valor menor que 0,5 aponta que o fator a desfavorece.
Um valor igual a 0,5, por sua vez, é um valor neutro e denota que o fator nao tem
efeito na aplicacao da regra. Além disso, um valor muito préoximo de 0 indica que
a regra nao se aplica no contexto daquele fator e um valor préximo de 1 aponta
que a regra é categorica, ou seja, sempre se aplica no contexto daquele fator (GUY;
ZILLES, 2007). Os pesos relativos, nos estudos incluidos nesta revisao sistematica,

sao reportados com o seguinte formato: P.R. .75, utilizando um “.” (ponto) em vez

de uma “” (virgula) e omitindo o “0” (zero) que viria antes do ponto. Mas como
demonstraremos, na subsecao 2.4.3, também é possivel obter valores para o efeito
dos fatores em outras unidades.

No inicio dos anos 2000 houve importantes desenvolvimentos nas técnicas es-
tatisticas empregadas pela Sociolinguistica e o mais importante é a modelagem de
efeitos mistos, ou modelo misto, que inclui, no modelo logistico, além das variaveis
previsoras (independentes) fixas, varidveis aleatorias, que mudam a cada amostra,
como Informante e Item lexical (TAGLIAMONTE, 2012).

Variaveis aleatorias se diferenciam das variaveis fixas na medida em que estas
possuem um numero restrito de fatores e podem, facilmente, ser reproduzidas em
outros estudos, em diferentes momentos e lugares, enquanto as aleatorias nao po-
dem. Os fatores das variaveis Tonicidade da silaba (4tona / tonica) e Género do
informante (feminino / masculino), por exemplo, podem ser facilmente reproduzi-
dos numa nova amostra de falantes, dado que, se repetirmos um mesmo estudo —
como os realizados nos estudos primarios desta revisao sistemética, que analisam
a aplicacao da regra variavel da monotongagao — a partir de uma nova amostra,
provavelmente, teriamos palavras em que o ditongo ocorreria em silabas atonas e
tonicas e haveria homens e mulheres nessa amostra. De outra forma, essa nova
amostra, dificilmente, conteria os mesmos informantes ou os mesmos itens lexicais
da primeira amostra (JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012; OUSHIRO, 2017).

Nao obstante, o modelo logistico, incluindo, ou nao, variaveis aleatorias, nao é
o tnico que pode ser empregado para verificar o efeito de variaveis previsoras (inde-

pendentes) sobre uma variavel resposta (dependente). Quando a variavel resposta é
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numeérica, como a altura de vogais, se medida pelos formantes em Hertz, por exem-
plo, o modelo adequado é o de regressao linear. Os trabalhos de Labov (1994, 2001)
sao exemplos de utilizacao desse modelo. Dessa forma, a escolha do modelo es-
tatistico depende do tipo da varidvel resposta que se pretende estudar. Na secao
2.4, apresentamos algumas noc¢oes basicas de estatistica e os modelos estatisticos de

regressao, incluindo observagoes sobre modelos mistos.

2.4 Uma introducao a estatistica e aos modelos de
regressao

Para compreender os modelos de regressao é essencial conhecer algumas no-
¢oes basicas de estatistica sobre probabilidade, chance e razao de chances, além do
teste de significancia utilizado para testar hipoteses. Isto posto, nas subsecoes 2.4.1
e 2.4.2, apresentamos tais nocoes para introduzir, na secao 2.4.3, os modelos de

regressao, com destaque para o modelo de regressao logistica.

2.4.1 Probabilidade, odds e odds ratio

Comecemos com nocoes sobre trés medidas importantes para o entendimento
do modelo de regressao logistica: (i) probabilidade, (ii) chance ou odds e (iii) razao de
chances ou odds ratio (OR). Probabilidade é uma medida que indica a possibilidade
de ocorréncia de um evento qualquer, podendo ser obtida pela razao (divisao) entre
o numero de ocorréncias do evento e o numero total de ocorréncias da amostra,

sendo sempre um niumero entre 0 e 1.

Variantes Atona Tonica Total

lej] 149 1327 1476
le] 161 544 705
Total 310 1871 2181

Tabela 2.1: A monotongacao de [ej] de acordo com a tonicidade da silaba - Adaptada
de Aratijo (2000)



UMA INTRODUCAO A ESTATISTICA E AOS MODELOS DE REGRESSAO 45

Considerando a tabela 2.1 que mostra a distribuicdo da monotongagao de |ej]
de acordo com a tonicidade da silaba, a probabilidade de ocorrer a monotongagao

de [ej] em qualquer tipo de silaba é:

705

total — T& - 0732

J& a probabilidade de ocorrer a monotongagao numa silaba tonica é obtida a
partir da divisao do niimero de ocorréncias de monotongacao em silabas tonicas pelo
niimero total de ocorréncias nesse contexto. Utilizando o mesmo raciocinio obtemos

a probabilidade de que a monotongacao de [ej] ocorra em silaba atona:

544
Pténica - —1871 = 0, 29
161
Paona — 51n :0752
' 310

A chance, ou odds, é a razao entre a probabilidade de que um evento ocorra
e a probabilidade de que ele nao ocorra. Sabendo que P ¢é a probabilidade de um
evento ocorrer (de sucesso), a probabilidade de o evento nao ocorrer (ou de fracasso)
¢ dada por 1 — P. Tal valor também pode ser obtido pela divisao do ntimero de
vezes que o ditongo foi mantido, nesse contexto, pelo total de ocorréncias, no mesmo
contexto. Dessa forma, a probabilidade de que a monotongacao nao ocorra numa

silaba tonica é:

1327

1-P 1-0,29 = 1 — =
== 0,29=0,7 :>1871

0,71

Assim a chance ou odds para cada uma das probabilidades calculadas acima

P 0,32

Oddsioa = 775 = 7-0. 32

= 0,47

P 0,29
Oddsyonica — — 041
5t 1-P  1-0,29
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P 0,52
Odda’ona: s ! =
St 1-P 1-0,52

1,08

A interpretacao das chances é a seguinte: a probabilidade de que a monoton-
gacao ocorra numa silaba tonica é 0,41 vezes a probabilidade de que o fenémeno nao
ocorra, isto é, 0,41 para 1. A razao de chances ou odds ratio compara as chances
de ocorréncia de um evento em dois diferentes contextos, ou fatores de uma varia-
vel, verificando o grau de associacao entre fatores de uma mesma variavel previsora

(OLIVEIRA, 2009; LEVSHINA, 2015):

0ddsatona 1,08
_ —

OR =
Oddsténica OJ 41

= 2,63

o Oddstémca 0, 41

O = Cddsgo 1,08

=0,15

A razao de chances entre silaba atona e silaba tonica mostra que a chance da
monotongacao ocorrer numa silaba atona é 2,63 vezes maior do que a chance de que
ocorra numa silaba tonica. J& a chance da regra ser aplicada em silaba tonica é 0,15

vezes a chance de acontecer numa silaba atona.

2.4.2 Significancia, hip6tese nula e hipétese alternativa

Para identificar e explicar fenémenos linguisticos é preciso testar hipoteses e
desenvolver modelos a partir dos quais seja possivel fazer previsoes e a estatistica in-
ferencial fornece as ferramentas necessarias para tal tarefa. Uma dessas ferramentas
¢ o teste de significancia estatistica que fornece como resultado o chamado “valor-p”,
que pode ser entendido como a probabilidade de se observar determinada distribui-
¢ao de dados em caso de a hipdtese nula ser verdadeira. O que nos remete a dois
importantes conceitos da estatistica inferencial: hipdtese nula (Hy) e hipdtese alter-
nativa (Hy). Esta tltima é a hipotese que esté sendo testada, como, por exemplo, a
afirmacao de que ha uma relagao entre duas variaveis, enquanto a Hy, normalmente,
é formulada como a negacao da H, afirmando que nao hé relacao entre as varidveis

e que a distribuigao dos dados observada resulta de uma flutuacao aleatoéria e/ou
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erro de amostragem. O valor-p sempre é calculado, tendo como referéncia, a Hy,
podendo ser entendido como a probabilidade de se observar determinado resultado,
em caso de a hipotese nula ser verdadeira, contudo, uma definicao mais ampla para
o valor-p é: a probabilidade de que a distribuicao dos dados tenha ocorrido ao acaso
(GUY; ZILLES, 2007; OUSHIRO, 2017).

Se essa probabilidade for muito baixa, a distribuicao dos dados observada é
estatisticamente significativa, indicando que a relacao que esta sendo testada é ver-
dadeira, uma vez que a probabilidade dessa distribuicao ocorrer por acaso é muito
pequena. Portanto, quanto menor o valor-p, mais significativa é a distribuicao dos
dados analisada. Os valores do nivel de significancia podem ser obtidos por meio de
varios testes estatisticos como, por exemplo, o Qui-quadrado que analisa, de forma
comparativa, as proporcoes de duas variaveis nominais a fim de verificar se hé as-
sociacao entre essas variaveis (GUY; ZILLES, 2007; LEVSHINA, 2015; OUSHIRO,
2017).

Convencionalmente, a comunidade cientifica costuma usar o limite de 0,05, ou
5%, para considerar algo como sendo muito pouco provavel para acontecer ao acaso.
Esse valor, denominado nivel « (alfa), é entendido como o limite, estabelecido pelo
pesquisador, para rejeitar a hipotese nula: se o valor-p for igual ou superior a 0,05,
a hipotese nula nao pode ser rejeitada. No entanto, esse valor (0,05) é apenas uma
convencao, logo, o pesquisador pode adotar outro valor para o nivel a, maior ou
menor, dependendo do objeto de estudo e do que se pretende fazer com o resultado
obtido (GUY; ZILLES, 2007; OUSHIRO, 2017).

O valor-p é uma medida de probabilidade, havendo sempre uma chance de erro.
Por conseguinte, quando se estabelece um nivel o de 5%, existe uma probabilidade
de se chegar a conclusdes equivocadas, em média, 5% das vezes, ou uma em cada
vinte. Destarte, essa medida deve ser vista apenas como uma ferramenta para testar

hipoteses e nao como prova definitiva de que uma hipétese seja verdadeira ou falsa.

2.4.3 Modelos de Regressao

Antes de tratarmos dos modelos de regressao, revisemos a definicdo de modelo

estatistico. Conforme Gries (2013, p. 253), modelo é uma caracterizagao formal da
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relagao entre uma ou mais variaveis previsoras — e suas interacoes — e uma variavel
resposta. Isto posto, regressao ¢ um tipo de modelo estatistico que ajuda a entender
como o comportamento de uma ou mais variaveis pode mudar o comportamento da
variavel resposta. Essa relacao entre varidveis pode ser analisada como um processo
e neste os valores de X, X, ... , X,, sao chamados de variaveis previsoras, explica-
tivas ou, ainda, varidveis de entrada e é chamado de variavel resposta ou de saida,

conforme a figura 2.1:

? —
2T | F(X X)) | .Y
(relagao) {saida)
X —
{entrada)

Figura 2.1: Representagdo do processo de relagao entre variaveis (Portal Action,
2020)

Desse modo, uma analise de regressao consiste no desenvolvimento de um mo-
delo estatistico que possa ser utilizado para prever valores de uma variavel resposta,
com base nos valores de uma ou mais variaveis previsoras, dessa forma, seu objetivo é
estimar e/ou prever o valor da variavel resposta em fungao dos valores conhecidos das
variaveis previsoras (GUJARATI, 2000; LEVINE; BERENSON; STEPHAN, 2000).
Mas uma analise de regressao pode ser usada com diferentes objetivos (DIAS, 2005),

tais como:

e Descricao: uma equacao pode ser utilizada para resumir ou descrever um
conjunto de dados em que a andlise de regressao pode ser empregada para

ajustar uma equacao;
e Previsao: prever os valores da variavel resposta;

e Estimacao: estimar parametros desconhecidos de equacoes tedricas que re-

presentam o relacionamento entre as variaveis de interesse (WERKEMA;

AGUIAR, 1996).
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As regressoes podem ser simples ou miltiplas. Se o interesse é a relacao de
apenas uma variavel previsora com a variavel resposta temos um caso de regressao
simples ou um modelo denominado univariado. Mas se o objetivo for relacionar a
variavel resposta a mais de uma variavel previsora, a regressao ¢ multipla, ja que a
analise serd multivariada (DIAS, 2005; LEVSHINA, 2015; WINTER, 2020).

Em 1970, Nelder e Wedderburn propuseram os Generalized Linear Models
(GLM) como uma extensao do modelo linear, por meio do qual s6 se pode modelar
dados se a varidvel resposta é numérica continua — que possa assumir qualquer
valor numérico. Tais modelos permitem analisar outros tipos de varidveis respostas.
Atualmente, a familia GLM comporta varios modelos, entre eles, o proprio Modelo
Linear que modela variaveis respostas numéricas continuas; o Modelo Poisson, que
modela varidveis respostas numeéricas discretas, ou seja, contaveis que assumem um
nimero finito de valores, como o nimero de alunos matriculados num determinado
curso; o Modelo Logistico, que modela variaveis respostas binarias como sim / nao,
0 / 1, ditongo / monotongo; o Modelo Multinomial, que modela varidveis resposta
categoricas que podem assumir mais de duas categorias nominais, como as possiveis
realizacoes de fonema, como o rético, em coda, que pode ser realizado como uma
vibrante, um tepe, um retroflexo, entre outras (PAULA, 2013). Logo, a escolha do
modelo depende do tipo de variavel resposta e, também, do tipo de distribuicao
dos dados. Assim, caso a variavel resposta seja uma variavel binaria (tendo duas
categorias), por exemplo, opta-se pelo o Modelo de Regressao Logistica, mas se a
variavel resposta possui mais de duas categorias, utiliza-se o Modelo Multinomial.
Apresentaremos, nas subsecoes 2.4.3.1, 2.4.3.2 e 2.4.3.3, nocoes introdutoérias sobre
o modelo linear e o modelo logistico da familia GLM.

Quanto a distribuicao dos dados é importante destacar que ha varios tipos de
distribuigao — como Normal, Binomial, Poisson, Exponencial, entre outras (GRIES,
2013; PAULA, 2013; LEVSHINA, 2015), mas como trataremos, apenas, dos modelos
linear e logistico, apresentaremos, somente, a distribuicao Normal e a Binomial.
A distribuicao Normal é um tipo de distribuicao continua simétrica que quando
representada num grafico possui a forma de uma curva de sino, na qual medidas

de tendéncias centrais como a média aritmética, a mediana (valor em relacao ao
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qual metade de todas as observagoes é maior e metade é menor) e moda (valor da
variavel que ocorre com maior frequéncia) coincidem ou estao bem proximas. Dados
modelados por uma regressao linear devem seguir esse tipo de distribuicao (GUY;
ZILLES, 2007; GRIES, 2013; LEVSHINA, 2015; OUSHIRO, 2017; WINTER, 2020).

Uma distribuicao binomial descreve situacoes em que os resultados de uma
variavel resposta estao agrupados em duas categorias, isto é, ha apenas dois resul-
tados possiveis, como sucesso ou falha. Tal tipo de distribuicao caracteriza dados
que podem ser modelados por uma regressao logistica (GRIES, 2013; LEVSHINA,
2015; OUSHIRO, 2017; WINTER, 2020). Com isso, vamos ao modelo de regressao

linear.

2.4.3.1 Regressao linear simples

O modelo de regressao linear simples é utilizado quando se quer modelar a
relacao entre uma variavel previsora, numérica ou categorica, e uma variavel resposta
numérica continua (que pode assumir qualquer valor numeérico).

Considerando duas variaveis X e Y. Dados n pares (X1, Y1), (X2, Xa), ..., (X3,
Y;) , se Y é fungao? linear de X, pode-se estabelecer uma regressao linear simples,

cujo modelo estatistico é dado pela formula em 2.5:

Em que:

Y é uma variavel aleatoéria e representa o valor da varidvel resposta;

X representa o valor correspondente & variavel previsora;

Bo e (1 sao os parametros do modelo, que serao estimados, e que definem a reta

de regressao. Mas antes de estimar os parametros é importante compreender o que

4 A funcao determina uma relacao entre elementos de dois conjuntos. Podemos defini-la
utilizando uma lei de formacgao, segundo a qual, para cada valor de X, temos um valor
de f(z). A formalizacdo matematica para a definicao de funcéo é dada por: Seja X um
conjunto com elementos de z e Y um conjunto dos elementos de y, temos que: f: =z — .
Chamamos x de dominio e f(x) ou y de imagem da funcao (IEZZI et al., 2011).
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cada um deles representa. O parametro 3y é o coeficiented linear, também chamado
intercepto, e representa o ponto em que a reta linear corta o eixo Y, em outras
palavras é o valor de Y quando X é igual a zero. J& o parametro ; representa
a inclinagao da reta e, consequentemente, o efeito da variavel previsora (X) sobre
a variavel resposta (Y). Esse parametro é chamado coeficiente de regressiao ou
coeficiente angular. Para cada aumento de uma unidade na variavel X, o valor Y
aumenta [, unidades, isto é, $; mostra o quanto o Y aumenta, ou diminui, a cada
unidade de aumento de X (GUIMARAES, 2012).

A relagao entre X e Y é linear e os valores de X sao fixos (ou controlados), isto
é, X nao é uma variavel aleatoria. A interpretacao geométrica dos parametros [y e
By esta representada na figura 2.2. Porém, nem todos os pares (X e Y') de valores
observados que geram os pontos no grafico, a partir dos quais a reta é tracada,
coincidem exatamente com a reta. Alguns desses valores observados podem nao ser
previstos pelo modelo podendo, por conseguinte, se distanciar da reta tracada. Essas
diferencas sao chamadas de residuos, os quais podem, dessa forma, ser definidos
como a diferenca entre um valor previsto, ou estimado, pelo modelo e um valor

observado na distribuicao dos dados (GUIMARAES, 2012; OUSHIRO, 2017).

P
o

X

Figura 2.2: Representacao de uma reta regressora (Portal Action, 2020)

5 Coeficiente & um numero que, colocado a esquerda de uma quantidade algébrica, lhe serve
de fator multiplicativo (IEZZI et al., 2011).
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Os valores de 5y e 81 podem ser estimados através do Método dos Minimos
Quadrados (MMQ), no qual 5y e 3 sdo obtidos de forma que a soma dos quadrados
das diferencas entre os valores observados de Y e os valores obtidos a partir da reta
ajustada para os mesmos valores de X é minima (TOLEDO; OVALLE, 1999; DIAS,
2005; GUIMARAES, 2012).

2.4.3.2 Regressao linear miiltipla

A regressao linear multipla modela relagoes entre mais de uma variavel previ-
sora e uma variavel resposta numérica continua (cf. WINTER, 2020). Esse modelo

¢ dado pela formula em 2.6:

Em que Y representa a variavel resposta, Xi, Xs,...,X,, representam os valores ou
niveis das variaveis previsoras. Como no modelo linear, o parametro (3 é o coeficiente
linear, ou intercepto, e representa o ponto em que a reta linear corta o eixo Y, isto
é, o valor de Y quando X é igual & zero. Os parametros 3, [s,..., 3, representam
os coeficientes de regressao ou coeficientes angulares correspondendo aos valores
que multiplicarao as variaveis previsoras representadas por X, Xo,....X, — seus
efeitos na variavel resposta. O parametro ; indica uma mudanca em Y a cada
unidade de mudanca em X;, quando as demais varidveis sao mantidas fixas. De
forma semelhante (3, indica uma mudanca em Y a cada unidade de mudanca em
X5, quando as demais variaveis sao mantidas constantes (GUIMARAES, 2012).
Os parametros também podem ser estimados pelo Método dos Minimos Qua-
drados (GUIMARAES, 2012). Os valores desses parametros também podem ser
obtidos através da utilizacao do software Rbrul ou R. Com isso, chegamos ao mo-

delo de regressao logistica.

2.4.3.3 Regressao logistica

No modelo de regressao logistica a variavel resposta Y é binaria, isto é, uma

varidvel que pode assumir um de dois valores ou categorias possiveis, como por
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exemplo, Y = 0 e Y = 1 que podem ser denominados “fracasso” e “sucesso”, res-
pectivamente. Sucesso é o evento de interesse, como a aplicacao da regra variavel
de monotongacao (redugao do ditongo a uma vogal simples ou monotongo), e fra-
casso é a nao ocorréncia do evento de interesse, para usar o mesmo exemplo, a
nao aplicacdo da regra de monotongacdo (manuten¢ido do ditongo). As variaveis
previsoras, por sua vez, podem ser numeéricas ou categoricas. A regressao logistica
permite que se estime o logaritmo da chance ou a probabilidade de ocorréncia de
determinado evento considerando uma ou mais variaveis previsoras. Mas o interesse
desse tipo de andlise é trabalhar com multiplas variaveis previsoras, verificando o
efeito simultaneo dessas variaveis, com a finalidade de se chegar a um modelo para
descrever, explicar e prever o comportamento da variavel resposta (GUY; ZILLES,
2007; LEVSHINA, 2015; OUSHIRO, 2017).

Podemos dizer que o modelo de regressao linear e logistica tem muito em
comum (GUIMARAES, 2012; PAULA, 2013). Partindo do modelo linear 2.7, para
chegarmos ao logistico precisamos transformar as varidveis previsoras lineares de
forma que a variavel resposta seja dada em probabilidade (0, 1) utilizando-se a
funcao 2.8. Dessa forma, a representagao grafica da relagao entre a variavel resposta
e uma previsora deixa de ser uma reta e passa a ser uma curva com o formato da

letra “S”.

Y = o+ /Xy + BoXo+ .+ Bu Xy (2.7)

Plyi =1) = f(Bo + B1X1 + 5o Xo + ... + 5 X5) (2.8)

Desse modo, a probabilidade de sucesso de um evento é dada em funcao das
variaveis previsoras. No entanto, ha duas condi¢oes as quais essa funcao precisa
atender:

P deve ser:

1. ser maior ou igual a 0 (sempre positivo);

2. menor ou igual a 1
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De forma sintética: 0 < P < 1. Para que P seja sempre positivo usamos o expo-
nencial® das variveis previsoras 2.9 e para que P seja menor do que 1 aplicamos
a divisao em 2.10, jA que a razao entre qualquer valor e 1 acrescido dele mesmo é

sempre menor que 1.

PEIRNCIDSIES CRONENCED SR (2.9)

eﬁ()+ﬁlX1+62X2+---+B’VLX’7L

0= 1 + efotPLXi+B2Xo+..4BnXn <0 (2.10)

Assim, a funcao logistica pode ser reescrita como em 2.11:

1
Py =1) 1 + e—(Bot+B1X14+B2X0+...+8n Xn)

(2.11)

A fim de isolar as varidveis previsoras, utilizamos a func¢ao logit, baseada no
logaritmo natural (In)7 da chance, uma operagao inversa a exponenciagao, e obtemos

a funcao 2.12.

P .
In (ﬁ) = B+ X1+5eXot. 46, X, = logit(Bo+ 51 X1+B Xo+... 45, X5)
(2.12)
Em que 1-p é a chance de um evento ocorrer em relacao a chance de que o

P
mesmo evento nao ocorra ou odds, como visto na subsecao 2.4.1, e In (ﬁ)

6 A exponenciacdo é uma operacao que consiste em transformar um valor de base em
expoente, nesse caso, o exponente de e, o nimero de Euler, ou nimero neperiano, um
namero irracional igual a 2,718281828459... (IEZZI et al., 2011)

7 Logaritmo ¢ o expoente da base e pode ser formulado da seguinte forma: sejam a e b
dois numeros reais positivos (a # 1, b > 0 e a > 0), denomina-se logaritmo de a na base
b o expoente x (logeb = z ), sendo b* = a. O logaritmo natural, representado por In, é
um logaritmo de base e (o nimero de Euler ou nimero neperiano), um nimero irracional

igual a 2,718281828459... (IEZZI et al., 2011)
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¢ a variavel resposta, dada em logit, que pode ser lida como o logaritmo natural® de
odds.

Bo, B1, Ba,...0, sao os parametros do modelo e X5, Xs, ..., X, sao as variaveis previ-
soras. Sendo que, como na regressao linear, 5y é o coeficiente linear, ou intercepto,
e corresponde ao valor da variavel resposta quando os X sao todos igual a zero. Os
parametros (1, Bs,...0, representam os coeficientes angulares, correspondendo aos
valores que multiplicardo as variaveis previsoras ou niveis (fatores) de uma varia-
vel previsora categorica. Assim, esses coeficientes correspondem ao efeito de cada
fator de uma variavel previsora categérica ou da propria varidvel, quando esta for
numérica, sobre a variavel resposta (PAULA, 2013).

No modelo de regressao logistica, a variavel resposta ¢ dada em logodds (lo-
garitmo de odds), assim como o intercepto. Ja os coeficientes angulares, apesar de
também serem fornecidos em logodds, sao obtidos, com base no logaritmo de odds
ratio. Valores em logodds podem assumir qualquer valor, negativo ou positivo. Sua
interpretagao se da da seguinte forma: (i) valores negativos representam variaveis
ou fatores que desfavorecem a aplicagio da regra variavel; (ii) valores positivos cor-
respondem a fatores que favorecem a regra; (iii) um valor igual a zero indica que
o fator ou variavel ndo tem efeito na regra (GRIES, 2013; OUSHIRO, 2017; WIN-
TER, 2020). Entretanto, se quisermos obter resultados em probabilidade, numa
escala entre 0 e 1, para os coeficientes das varidveis previsoras, é possivel retornar
para a funcao 2.11, que gera valores probabilisticos, aplicando a funcao inversa do

logit em 2.13:

2.13
T o (2.13)

Que permite que a funcao logistica seja reescrita seguindo os passos em 2.14, 2.15,

2.16, 2.17

8 Entende-se In, = b como logaritmo natural de = ¢é igual a b. Sabendo que o logaritmo
¢ o expoente e que a base de um logaritmo natural é o ntumero de Euler (e) (IEZZI et
al., 2011), esse logaritmo corresponde a seguinte equacio exponencial: e’ = = que se 1é: o
nimero de Fuler elevado ao expoente b é igual a  ou exponencial de b é igual a x.
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P

— SPot+BiX1+B2Xo+...+BnXn 2.15
—p ¢ (2.15)

650+ﬁ1X1+52X2+m+5an
P

- 1+ ePot+B1X1+B2 Xo+...+BnXn (216)

1
- 1+ e—(Bot+B1X1+B2Xo+...4+BnXn)

(2.17)

Dessa forma, obtemos, novamente, a funcao logistica que gera valores proba-

bilisticos em 2.18.

1

(2.18)

Essa fungao pode ser lida como a probabilidade de sucesso (ou de que a regra
variavel seja aplicada) é igual a razdo entre 1 e 1 acrescido do exponencial de [
mais $1X; mais (2 X5 e assim, sucessivamente, a depender do nimero de variaveis
previsoras consideradas. Os valores em logodds e em probabilidades fornecem a
mesma informagao, mas de formas diferentes (JOHNSON, 2009; OUSHIRO, 2017;
WINTER, 2020). A tabela 2.2 mostra a relagdo entre valores em probabilidade e

em logodds.
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Probabilidade logodds

0,0 -00

0,10 -2,20
0,20 -1,39
0,30 -0,85
0,40 -0,40
0,50 0,0

0,60 40,40
0,70 40,85
0,80 +1,39
0,90 +2,20
1,0 +00

Tabela 2.2: Relagdo entre as medidas de probabilidade e logodds (Adaptada de
Johnson (2009, p. 361))

No modelo logistico, os valores dos parametros ou coeficientes sao calculados
pelo método da méxima verossimilhanca que consiste em estimar os parametros do
modelo utilizando as estimativas que tornam méaximo o valor da fun¢ao de verossi-
milhanca, ou seja, entre todos os valores possiveis, esse método encontra os valores
mais provaveis de terem gerado os dados observados (TAGLIAMONTE, 2006; OLI-
VEIRA, 2009). Tais valores podem ser obtidos por meio da utilizagao de softwares
ou programas computacionais como o pacote de programas Varbrul (ou alguma de
suas versoes), o SPSS e, mais recentemente, o Rbrul e o R, que automatizam os
calculos (OLIVEIRA, 2009; JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012).

Contudo, para que os resultados obtidos sejam confidveis é necessario verificar
se 0 modelo de regressao logistica ndo viola alguns pressupostos bésicos: (i) nao
pode haver multicolinearidade entre as variaveis previsoras, que ocorre quando al-
gumas dessas varidveis incluidas no modelo se referem a um mesmo efeito, ainda
que de uma forma diferente; (ii) verificar se o efeito de cada uma das variaveis é
independente. Quando isso nao ocorre, hé interacao — isto é, uma relacao de depen-
déncia — entre variaveis, o que deve ser considerado no modelo. Uma das formas
de identificar uma interacao entre varidveis é examinar a relacdo entre os valores
dos efeitos (pesos relativos, se estes forem calculados em probabilidade) e os valo-
res percentuais de aplicacao da regra variavel, calculados para cada fator de uma

varidvel. Quando ha interacao, esses valores ficam desalinhados, isto ¢, o modelo
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estatistico fornece valores de efeitos que nao correspondem aos percentuais de apli-
cagao da regra. Softwares como o Rbrul e o R possibilitam que as interagoes sejam
identificadas de forma bastante simples e rapida, como veremos na secao 2.5; (iii)
a distribuicao dos residuos deve ser normal, com valores simétricos entre os quar-
tis e uma mediana proxima a zero; e (iv) é preciso verificar se cada observagao é

independente das outras (TAGLIAMONTE, 2012; OUSHIRO, 2017).

2.4.3.4 Dados linguisticos e modelos mistos

Modelos de regressao simples pressupoem uma independéncia entre cada dado
coletado da populagao — que compoe a amostra de dados. Todavia, em amostras
de dados linguisticos, isso raramente acontece, uma vez que se trabalha com um
nimero pequeno de informantes, ou seja, os dados vém de um pequeno conjunto
da populacao e de cada informante, é extraido um determinado nimero de dados,
logo, os dados de um informante nao sao independentes uns dos outros, ademais, os
itens lexicais também se repetem nos dados (OUSHIRO, 2017; LIMA Jr.; GARCIA,
2021).

Assim, boa parte da variabilidade nos dados se deve ao informante, dado que
cada um deles “traz aos dados uma variacao intrinseca e individual” (LIMA Jr.;
GARCIA, 2021, p. 13) e, da mesma forma, cada item lexical que aparece diversas
vezes nos dados pode exercer diferentes efeitos sobre a varidvel resposta. Desse
modo, tanto o informante quanto o item lexical sao varidveis previsoras, mas o efeito
dessas varidveis é aleatorio, ja que alterando os participantes e/ou os itens lexicais
poderiamos constatar resultados diferentes e, se repetissemos um mesmo estudo
seria muito dificil obter uma amostra com os mesmos informantes e os mesmos itens
lexicais, o que caracteriza essas variaveis como sendo aleatorias(OUSHIRO, 2017;
LIMA Jr.; GARCIA, 2021).

O objetivo de um modelo de regressao nao é alcancar resultados validos apenas
para a amostra analisada, mas poder generalizar seus resultados para a populagao.
Dessa forma, é importante informar ao modelo estatistico a existéncia de efeitos de
varidveis aleatorias para que os resultados dos efeitos das variaveis fixas — os efeitos

que interessam no estudo — sejam ajustados e, para tanto, é preciso empregar um
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modelo de efeitos mistos. Esse tipo de modelo é capaz de considerar os efeitos de
variaveis aleatorias como o Informante e o Item lezical caracterizando-se, portanto,
como um modelo mais robusto, dado que leva em consideracao a nao independén-
cia dos dados em estudos linguisticos (JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012;
OUSHIRO, 2017; LIMA Jr.; GARCIA, 2021). Isto posto, vamos aos softwares que

podem ser utilizados para realizar os calculos estatisticos.

2.5 Os softwares Varbrul, Rbrul e R

O software Varbrul (Variable Rule Program) foi criado, no inicio dos anos
1960, especialmente para realizar a modelagem estatistica de uma regra variavel em
estudos que utilizavam os pressupostos da Sociolinguistica Variacionista. Contudo,
desde o inicio dos anos 2000, passou a haver um ceticismo quanto ao fato dessa
ferramenta continuar a ser a mais apropriada para realizar os calculos estatisticos
em estudos variacionistas (JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012).

Em 2009, durante o 38° New Ways of Analyzing Variation (NWAV), evento
anual, realizado na Universidade de Ottawa, comeca uma discussao a respeito de
limitagoes do Varbrul, em funcao de novas teorias linguisticas que tratam do papel
da frequéncia do item lexical e/ou consideram a variabilidade nos dados que pode
ser atribuida ao individuo (BAYLEY, 2004; JOHNSON, 2009; OLIVEIRA, 2012).
Tal discussao ocorreu no decorrer de um workshop intitulado Using statistical tools
to explain linguistic variation - A state of the art workshop for NWAV 38, coorde-
nado pela professora Sali Tagliamonte e continuou em 2010, na 39 versao do mesmo
evento, na Universidade do Texas, durante dois workshops, o primeiro ministrado
pelo professor Daniel Ezra, nomeadamente, Quantitative Analysis with Rbrul and
R e o segundo coordenado pela professora Sali Tagliamonte. No 41° NWAV, na
Universidade de Indiana, em 2012, houve outro workshop, sobre o mesmo tema,
ministrado pelo professor John Paolillo: Linguistic Variation, Theory-building and
Statistics: Toward an Integrated Perspective (SCHERRE, 2012, p. 6-7). Tais discus-

soes apontaram para a existéncia de novas ferramentas (softwares) que nao possuem
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as limitagoes do Varbrul, sobretudo, quanto a inclusao, na analise estatistica, das
variaveis aleatorias Item lexical e Informante.

Para considerar o efeito de varidveis aleatorias na andlise de uma regra va-
ridvel ¢ necessario empregar um modelo misto, e as versoes do Varbrul modelam
apenas varidveis previsoras categoricas e de efeitos fixos, nao estando equipado para
trabalhar com efeitos mistos. Ademais o Varbrul executa apenas a modelagem esta-
tistica de regressao logistica e, por conseguinte, s6 pode analisar variaveis respostas
(dependentes) binarias (GUY; ZILLES, 2007; JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE,
2012).

Na verdade, a modelagem utilizada no Varbrul — regressao logistica — esta
disponivel em qualquer software que executa calculos estatisticos, no entanto, o
Varbrul apresenta resultados em um formato raramente visto em outros programas
e usa uma terminologia diferente dos demais softwares: as variaveis previsoras sao
denominadas grupos de fatores e o que a estatistica denomina niveis é chamado de
fatores (JOHNSON, 2009, p. 360). Nas subsecoes 2.5.1, 2.5.2 e 2.5.3, discutiremos
a utilizacao e o output do software Varbrul — utilizado em todos os estudos incluidos
nesta revisao sistematica — e de dois outros softwares que podem ser utilizados para
realizar, além de uma regressao logistica, outras modelagens estatisticas, inclusive
modelos mistos, a saber, o Rbrul e o R, por meio de sua interface RStudio. A fim
de demonstrar a utilizacao do Rbrul e do R, nas subsecoes 2.5.2 e 2.5.3, respec-
tivamente, analisamos a aplicacao da regra variavel de apagamento do rotico em
coda no portugués santomense, num corpus obtido a partir de 12 entrevistas de fala
espontanea com duracao de, aproximadamente, 60 minutos, realizadas em 2016 e

2019 em Sao Tomé e Principe (BALDUINO, 2016, 2019).

2.5.1 O Varbrul

O software Varbrul é um pacote de programas que foi criado especialmente para
conduzir anélises estatisticas em estudos sociolinguisticos, especificamente, para re-
alizar andlises de regras variaveis que controlam variaveis linguisticas binarias (com

duas realizagoes possiveis), por meio de uma regressao logistica, sendo esta a unica
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modelagem estatistica que o software realiza (TAGLIAMONTE, 2006; GUY; ZIL-
LES, 2007; TAGLIAMONTE, 2012). A utilizacao dessa ferramenta nao exige muito
conhecimento na area de estatistica e fornece resultados, num formato, com o qual,
os sociolinguistas estao habituados a trabalhar.

O software foi desenvolvido pelo matematico David Sankoff na década de 1970
e aprimorado nos anos seguintes (OLIVEIRA, 2009), quando foram criadas novas

versoes dessa ferramenta:

o Varbrul 28 (SANKOFF, 1972);

e MacVarb (GUY; LIPA, 1987);

e Varbrul 3M (ROUSSEAU, 1978);

e PC-VARB (PINTZUK; SANKOFF, 1982);

e Goldvarb 2.0 (RAND; SANKOFF, 1990);

e Goldvarb 2.1 (RAND; SANKOFF, 1992);

e Goldvarb 2001 (LAWRENCE; TAGLIAMONTE, 2001);
e R-VARB (PAOLILLO, 2002);

e Goldvarb X (SANKOFF; TAGLIAMONTE; SMITH, 2005).

As versoes do Varbrul analisam apenas varidveis previsoras categoricas, por
conseguinte, é necessario codificar variaveis numéricas, como a idade dos informan-
tes, por exemplo, em categorias, geralmente, faixas etarias (1%, 2* e 3%, em que cada
faixa é constituida por um intervalo de idade tais como: menores de 20, entre 20 e
40, e acima de 40). Além disso, o software requer que a base de dados seja um ar-
quivo codificado, de forma especifica, de modo que, cada fator de uma variavel seja
representado por um unico caractere (JOHNSON, 2009), tornando o trabalho do
pesquisador mais oneroso, 0 que, como veremos nas proximas secoes deste capitulo,

nao é necessario quando se utiliza outros softwares como o Rbrul e o R.
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Antes de realizar a modelagem dos dados, o software fornece uma visao geral
da distribuicao dos dados, por meio de tabelas de frequéncia e percentuais, quando
podem ser detectados os termos: knockouts e singletons. O termo knockout, que
pode aparecer num output do Goldvarb, indica que um fator corresponde, num
determinado momento da analise, a4 frequéncia de uma das variantes da variavel
dependente, de 0% ou 100%, destarte, tal fator ndo pode ser considerado na anéalise
de uma regra variavel, no Varbrul, posto que, no contexto desse fator, nao houve
variacao. Na maioria dos casos, fatores, nos quais ocorre knockout, sao removidos da
analise (TAGLIAMONTE, 2006; GUY; ZILLES, 2007). Ja singleton significa que
h& apenas um fator num grupo de fatores. Esse grupo com apenas um fator pode
ser removido da anéalise ou dividido em outras categorias (TAGLIAMONTE, 2006).
Apobs essa verificacao inicial dos dados, pode-se executar a andlise da regra variavel
propriamente dita.

O Goldvarb X, ultima versao do Varbrul, oferece duas formas para conduzir
a analise de uma regra variavel: (i) binomial one-step e (ii) binomial step up/step-
down. A primeira analisa todas as variaveis — ou grupos de fatores — ao mesmo
tempo e a segunda realiza uma anélise nivelada, com computacoes em um step por
vez. A maioria dos estudos utiliza esta altima (TAGLIAMONTE, 2006).

Quando uma regressao logistica é executada empregando o método binomial
step-up/step-down, no Goldvarb X, é apresentado o step-up e, em seguida, o step-
down. O primeiro passo do step-up é encontrar a variavel que causa a mudanca mais
significativa no modelo, testando cada uma, a fim de determinar qual delas melhora
o likelihood de forma mais significativa. Entao, o programa mantendo a variavel
mais significativa tenta adicionar a segunda variavel que melhora o likelihood signi-
ficativamente. Esse processo continua até que nao haja mais varidveis que possam
ser adicionadas gerando uma melhoria estatisticamente significativa. A andlise ¢
apresentada em levels (cf. figura 2.3) com as chamadas “rodadas” (Run), para cada
uma das quais, é apresentado um niimero de itera¢oes, o ponto de convergéncia e o
log-likelihood (TAGLIAMONTE, 2006), termos que explicitamos a seguir.

As iteragoes sao ciclos de ajustes nos valores dos pesos relativos dos fatores,
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que procuram um resultado otimizado, entre o modelo estatistico e os dados ob-
servados. Assim, as iteragoes informam o ntimero de ciclos realizados, a fim de se
obter tal resultado. O ponto de convergéncia ocorre, justamente, quando o resul-
tado otimizado é obtido. J& o log-likelihood ou logaritmo da verossimilhanga ¢ um
valor numérico que mede a qualidade da aproximacao entre o modelo e os valores
observados. Quanto mais proximo de zero é esse valor, maior é a qualidade dessa
aproximacao. O valor absoluto do log-likelihood também varia em funcao da quan-
tidade de dados. Logo, valores absolutos log-likelihood s6 podem ser comparados
quando se mantém o mesmo nimero de dados na analise (GUY; ZILLES, 2007).

A analise comeca, no nivel 0, com um modelo que nao inclui nenhuma variavel e
um input global — uma medida global da taxa de aplicagao da regra ou probabilidade
geral de aplicagao da regra — e depois vai acrescentando as variaveis previsoras uma

a uma (TAGLIAMONTE, 2006).
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(4)

Variable (t,d) with three factor groups, step-up
Stepping Up...

———————— Level 40 —————————

Run #1, 1 cells:

Iterations: 12

Convergence at Iteration 2

Input 0.236

Log likelihood=-=673.480

———————— Level #1 ———————

Run #2, 2 cells:

Iterations: 12345

Convergence at Tteration 5

Input 0.223

Group #1, Other consonant [0] ; Preceding Sibilant [ 5]
-=-0:0.413, 5: 0.697

Loglikelihood=-—637.748 Significance=0.000

=1

Run #3, 3 cells:

Iterations: 12345

Convergence at Iteration 5

Input 0.177

Group #2, Following phonological context:
Vowel [V], Consonant [C], Pause, [Q]

- -V:0.285, C: 0.7953, Q: 0.202

Log likelihood =—547.430 Significance=0.000

Run #4, 3 cells:
Iterations: 123 4

Figura 2.3: Output do step-up fornecido pelo Goldvarb X (Fonte: Tagliamonte
(2006, p. 141))

A figura 2.3 mostra a primeira parte de um output de uma anélise step-up, do
apagamento de /t/ e /d/ em posigao final, considerando trés variaveis previsoras,
aqui, denominadas, grupos de fatores. Nesse exemplo, no nivel 1 sao realizadas trés
rodadas, cada uma verificando a significancia de um dos trés grupos de fatores. E
selecionado o grupo de fatores que esta na rodada com o valor de log-likelihood mais
proximo de zero. No nivel 3, serd mantido o primeiro grupo de fatores nas rodadas
e, em cada uma, serd adicionada um segundo grupo de fatores que mais aproximar
o log-likelihood de zero. Sendo que, s6 sao selecionadas variaveis com um nivel de
significancia menor que 0,05 (TAGLTAMONTE, 2006). Esse é o chamado valor-p,
sobre o qual discorremos na subsecao 2.4.2.

A ordem de selecao das variaveis forma uma organizacao hierarquica, orde-

nando essas variaveis de acordo com sua forca ou importancia, para a aplicacao
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da regra variavel. Mas, também, é possivel realizar a organizagao hierarquica das
variaveis previsoras, a partir do valor do range entre os pesos reativos dos fatores de
cada variavel, ou seja, a diferenca entre o maior e o menor peso relativo dos fatores
de uma mesma variavel. O range é, assim, uma medida nao estatistica que indica
a forca de uma variavel, quanto maior for esse valor, maior serd a forca da variavel
(TAGLIAMONTE, 2012).

O step-down é baseado no mesmo principio que o step-up, no entanto, ocorre na
direcao contraria: o programa comega calculando o likelthood do modelo completo,
com todas as variaveis incluidas na regressao e vai descartando as variaveis cuja
exclusao reduz, menos significativamente, o [ikelihood, o que é feito utilizando o
teste de Qui-quadrado (TAGLIAMONTE, 2012).

Os valores dos efeitos dos fatores, das variaveis selecionadas, ou parametros
do modelo, reportados em probabilidade, numa escala entre 0 e 1, sao denominados
pesos relativos (TAGLTAMONTE, 2006; GUY; ZILLES, 2007) e o método empre-
gado para realizar os calculos é denominado sum contrasts (JOHNSON, 2009), ou
desvio da média.

Comumente, numa regressao logistica, os fatores de uma variavel previsora
categorica sao codificados de forma que um nivel ou fator é escolhido como referéncia
ou baseline. Esse tipo de codificacao é utilizado por softwares que executam calculos
estatisticos, como o SPSS (OLIVEIRA, 2009) e o R (GRIES, 2013; LEVSHINA,
2015; OUSHIRO, 2017; WINTER, 2020), e a partir dele, os valores dos efeitos dos
fatores de uma variavel sao calculados em relacao ao fator ou nivel de referéncia
dessa mesma variavel. Desse modo, o valor do parametro, ou coeficiente, de um
nivel é a estimativa do efeito da troca do nivel de referéncia para o nivel em questao
(JOHNSON, 2009). Considerando os dados da tabela 2.4.1, se aplicassemos um
modelo de regressao logistica para verificar apenas o efeito dos niveis, ou fatores, da
variavel Tonicidade sobre a aplicacao da regra varidvel de monotongacao do ditongo
lej], por exemplo, o efeito do fator ténica seria calculado em relagao ao fator de

referéncia, que nesse caso é dtona:

o Oddsmmm O, 41

OF = Cddsame 1,08

=0,15
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Esse valor esta em odds ratio e é o mesmo calculado na secao 2.4.1, podendo
ser reportado nessa unidade de medida. Todavia, o modelo exemplificado contém
apenas uma variavel previsora. Numa andlise multivariada, a estimativa do efeito
do fator de uma variavel altera-se com a insercao de outras variaveis no modelo, nao
podendo ser obtido a partir de um célculo isolado, usando os dados de uma tabela,
como a supracitada, haja vista que, a razao de chances, numa regressao logistica,
leva em consideracao o efeito das demais variaveis previsoras incluidas no modelo
(OLIVEIRA, 2009). Ademais, a forma padrao de softwares estatisticos gerarem os

coeficientes é em logodds, e tal valor pode ser obtido calculando o logaritmo de 0, 15:

log0,15 = —1,89

O Varbrul/Goldvarb, no entanto, utiliza o método de codificagdo conhecido
como desvio da média (JOHNSON, 2009). Esse método calcula o logaritmo natural
(In) da odds (chance) de cada fator da variavel previsora e, em seguida a média
entre esses valores. Na sequéncia se verifica a diferenca entre o valor de cada fator e
a média e calcula-se a razdo de chance ou odds ratio (OR) desses valores em relagao
a média e, aqui, reside uma grande diferenca em relacao ao método empregado pelos
demais softwares citados (SPSS, Rbrul e R). A razao de chances é calculada em re-
lacao & média geométrica das chances de todos os fatores da variavel previsora e nao
em relagdo a um fator de referéncia (HOSMER; LEMESHOW, 2000; OLIVEIRA,
2009). Por fim, o peso relativo é obtido a partir da odds ratio, da seguinte forma:
OR/1+ OR. Além disso, as versoes mais recentes do software consideram, ainda,
o tamanho da interferéncia do fator na variavel resposta a partir da quantidade de
ocorréncias dele (MORRISON, 2005; OLIVEIRA, 2009). Ja o valor do input é o
valor do peso relativo da média das chances.

Como visto na secao 2.4.3.3, uma modelagem de regressao logistica supoe que
as observacoes que compoem o corpus sejam independentes entre si, entretanto, em
estudos linguisticos, geralmente nao sao, dado que cada informante fornece varias
ocorréncias (JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012; OUSHIRO, 2017; LIMA
Jr; GARCIA, 2021). O informante é, dessa forma, uma variavel que deve ser

considerada na modelagem estatistica, contudo, esta nao é uma variavel previsora
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fixa, replicavel em outros estudos como o Género dos informantes, e sim uma variavel
aleatoria. Ademais os itens lexicais também se repetem nos dados e cada item lexical
pode exercer diferentes efeitos sobre a variavel resposta(LIMA Jr.; GARCIA, 2021).

O Goldvarb X, porém, nao estd equipado para analisar varidveis previsoras
aleatorias. Se adicionarmos, por exemplo, a variavel Informante, numa andlise do
Goldvarb, o programa ird subestimar a significancia do efeito das variaveis sociais
fixas — como Classe social, Género, Faiza etdria e Nivel de escolaridade — também
referentes aos informantes, que podem ser excluidas da melhor rodada, mesmo sendo
significativas. Todavia, ao nao considerar a variavel Informante, o modelo estara
ignorando a influéncia do falante, tratando, desse modo, cada ocorréncia nos da-
dos como uma observacao independente, o que superestimaré o efeito das variaveis
sociais fixas(JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012; LIMA Jr.; GARCIA, 2021).

Para modelar variaveis fixas e aleatorias por meio um modelo de regressao
logistica (ou outro tipo de modelo de regressao, como a linear) misto é necessa-
rio utilizar outros softwares, como o Rbrul e o R, sobre os quais discorremos nas

subsecoes 2.5.2 e 2.5.3.

2.5.2 O Rbrul

O Rbrul é um software gratuito, escrito por Daniel Ezra Johnson, que roda no
R e na sua interface RStudio. O autor disponibiliza um manual de uso do software,
facilitando, assim, sua utilizagdo. O programa e o manual de uso estao disponiveis na
pagina hitp://www.danielezrajohnson.com/rbrul.html. O software foi desenvolvido
com a finalidade de replicar as funcionalidades do Goldvarb, calculando, inclusive,
os pesos relativos, além de fornecer valores em logodds para os parametros ou coe-
ficientes do modelo (JOHNSON, 2009, p. 362).

Destarte, o programa realiza todas as funcoes que o Goldvarb realizam, como
regressao logistica miltipla, tabulacao cruzada e step up / step down, além de ser
capaz de trabalhar com os knockouts sem precisar exclui-los, como o Goldvarb,
e estabelece uma interface com as capacidades graficas do R (JOHNSON, 2009;
GOMES, 2012). Ademais, modela variaveis previsoras numéricas continuas, executa

modelos de regressao linear, no qual a varidvel resposta ¢ numérica continua, e
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modelos mistos que consideram o efeito de variaveis aleatérias como o Informante
e o Item lexical.

No Rbrul, um modelo misto estima valores para cada um dos niveis (ou fa-
tores) de uma variavel previsora de fixa, como Género, por exemplo. Entretanto,
para variaveis aleatorias, como o Informante/Falante, o modelo estima um para-
metro tnico representando o montante da variagao entre os informantes. Diferente
de um modelo de regressao ordinario que incluiria o informante como uma variavel
previsora fixa, um modelo misto ndao encaixa um parametro para cada informante
do estudo e, justamente, devido a isso, pode captar, de forma eficiente, os efeitos de
varidveis previsoras fixas como Género, Nivel de escolaridade e Faiza etdria dos in-
formantes ja que estes serao estimados considerando o efeito da variavel Informante
(JOHNSON, 2009).

As versoes anteriores eram interfaces, baseadas em texto, para as funcionalida-
des do software R (JOHNSON, 2009), funcionando a partir de comandos (cf. figura
2.4), que guiavam o usudrio por uma série de passos para executar um modelo de
regressdo (TAGLIAMONTE, 2012). Para utilizar a versdo atual, 3.1.4, de setembro

de 2020, nesse formato, basta executar as linhas de codigo:

source(“hittp://www.danielezrajohnson.com/Rbrul. R”)
oldbrul()
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e e ————— o —————— e

File Edit Code View Plots Session Build Debug Profile Tools Help

O -0 H A Go to fileffunction * Addins ~
@ | UntitiedL @'| Rbrul para usarR*® @] 1-rBasicsR - ] Envira
I [JSourczonSave | & /- *Run | **| | #source ~| E 2 E
1 install.packages({"boot") %o
2 install.packages("Hmisc") -
3 install.packages{"lattice") ma
4 dinstall.packages("Ime4™) ma:
5 moi
& Tlibrary(boot) moi
7 Tlibrary(Hmisc) nh
& Tibrary(lattice) nol
9 Tibrary(Imed4) no|
10 ol
11 source("http://www.danielezrajohnson.com/Rbrul.R") ol
12 ol
13 pldbrul() ol
14
15 Files
16
13 (Top Level) # R Script =
Console  Terminal Jobs =

converge properly may be too complex Tor the data. Irust them at your own risk.
Please consider giving Rbrul wour support as it continues to develop and improve.
Pledges of $1 per month (or more!) can be made at https://www.patreon.com/rbrul.
No data Toaded.

MAIN MENU

1-Toad/save data

9-reset O0-exit

1: 1

No data Toaded.

what separates the columns in the data file to open?

(c-commas s-semicolons t-tabs tf-token file)

Press Enter to exit, keeping current data file, if any.
1:]

Figura 2.4: Rbrul: interface baseada em texto

Porém, a versdo atual do programa também possui uma interface grafica (cf.

figura 2.5) que pode ser executada a partir das linhas:

source(“http:/ /www.danielezrajohnson.com/Rbrul. R”)
rbrul()
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@ Rorl Mangl x| @ Ron o W —— e . —— | = D]

G @ 1270013168 B+ B » §
Regression Help

response current predictors potential
Select data Rbrul 3.1.4

Brush Cages

Separator character Please help Rorul stay alive and thrive

@ tomma () semitolon tabispace by contributing just $1 2 month or more!

Quote character If there is a problem, email me including
screenshots of the browser and R console.

@ double () single none

Comment character

@ none () hash () semicolon

file has column headings

() token file from GoldVarb days R for a response variable or DV (is)
C or U for a CUrrent predictor or IV {center)

P for a potential predictor o 1V (right)
N for a non.active variable (bottom)

Overlap two predictors to add interaction

Output format
@ Rbrul R

Test current predictors (drop)

@ sutomatic () double-slick

Figura 2.5: Rbrul: interface grafica

O Rbrul suporta arquivos de base de dados em varios formatos?, no entanto,
como ele nao reconhece, automaticamente, o formato do arquivo, é preciso selecionar
o separador de caracteres que pode ser: comma, semicolon e tab/space. O funci-
onamento dessa interface grafica é bastante simples. Para executar uma regressao
logistica ou linear, basta selecionar a base de dados, e o separador de caracteres,
sendo que se o formato do arquivo da base de dados for .csv, por exemplo, o sepa-
rador é semicolon. Na sequéncia, as variaveis aparecerao no campo potential, sendo
configuradas automaticamente, mas é possivel reconfiguré-las na coluna esquerda,
abaixo do botao Select data, redefinindo sua natureza (numérica ou categorica, por
exemplo) e o tipo de variavel (fixa ou aleatoria), além de recodificar niveis de va-
riaveis categoricas. Feito isto, é possivel arrastar a variavel resposta para o campo
response e as variaveis previsoras (fixas e aleatorias), que se quer controlar no es-
tudo, para o campo current predictors, e o modelo sera escrito, automaticamente.
Assim, o Rbrul possibilita a inclusao de variaveis aleatdrias, num modelo estatis-
tico, sem que o pesquisador precise realizar procedimentos adicionais. Na figura 2.6
demonstramos a andlise da regra variavel de apagamento do rético em coda no por-
tugués santomense, num corpus obtido a partir de 12 entrevistas de fala espontanea

realizadas em 2016 e 2019 em Sao Tomé e Principe (BALDUINO, 2016, 2019).

9 Segundo autor do codigo do software, o formato recomendado é .csv.
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hetp://127.0.0.16504 Openin Browser

Regression Help

response current predictors potential
Selectdata = Fala_Espontanea R_PSTcs Rbrul 3.1.4
Upload compiete: Brush Cages
Separator character m Plesse help Rbrul
comms @ semicolon () tabispsce by contributing jus
Quote character Ifthere is a proble
@ double single none scresnzhots of the
omit
Comment character

@ none () hssh () semicolon Open file and vari

(2] To buid a model,1
@ file has column haadings ]
R for a response
C or U for s CUrre
- P for s potentisl pi

atternative 2
Reset data Save results N for & nan-active

s categoricsl Output format
®) Rbrul R

a apsgsmento 281 alternative 1
r reslizaco 682 tokens Test current pred

& automatic
Number of alternatives

2 (binary) Test potential pre

token file from GoldVarb days

(o]

Overisp two predii

@ sutomatic

model formula: VD ~ CLASSE + ESCOLARIDADEZ2 + FAIXA ETARIA + GENERO + POSICAQ

_— + TONIGIDADE

§ S . Scurrent.predict
& categorical random (12 levels) apagamento vs. realizaciio

. s poszcio
138 model . basics 2 ESCOLARIDADEZ

Figura 2.6: Rbrul: utilizacao da interface grafica

Os resultados sao gerados, instantaneamente, num formato de facil interpre-
tacao bastante conhecido para o sociolinguista que estava habituado a utilizar as

versoes do Varbrul (cf. figura 2.7).
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model formula: VD ~ CLASSE + ESCOLARIDADE2 + FAIXA ETARIA + GENERO + POSICAC

apagamento vs.

model.basics

realizacio

+ TONICIDADE

total.n df intercept input.procb grand.propeortion

1523 9 8.362 8.5% 8,565
model.fit
deviance AIC AICc somers.Dxy  R2
1526.243 1644,243 1644,362 8.686 8.34
CLASSE
logodds n proportion factor.weight
wverbo 8.29 779 8.738 8.572
nome -8.29 744 @.384 8.428
ESCOLARIDADE 2
logodds n proportion factor.weight
fundamental 8.822 351 8.667 B8.5085
Médio -8.398 654 8.616 8,484
superior -8.432 518 #@.432 8.394
FAINA.ETARIA
logodds n proportion factor.weight
primeira 8.741 531 8.661 8.677
segunda -g.384 13 8,542 8,425
Terceira -@8.437 374 8.468 8,392
GENERO
logodds n proportion factor.weight
Feminino 8.284 B21 @.622 8.551
Masculine -8.284 782 a.494 8,449
POSICAD
logodds n proportion factor.weight
final 8.895 Bl11 8.776 8.71
néo-final -@.895 712 8,326 8.29

TONICIDADE

n proporticn factor.weight

logodds
ténica @.8368 1066 a.668
dtona -8.8368 457 a.344

8,589
8,401

Figura 2.7: Rbrul: resultados

Inicialmente o output apresenta o total de ocorréncias analisadas (to-

tal.n=1523), um valor de intercept (0,362) para o modelo de regressao, o input

em probabilidade (.59), como o Goldvarb, e a propor¢ao de aplicacdo da regra va-

riavel (0,565, equivalente a 56,5%), nesse caso, o apagamento do rotico. O valor do

intercept é o valor de referéncia para o calculo dos coeficientes em logodds e o input

¢ uma probabilidade geral de aplicacao da regra. Na sequéncia, sao apresentadas

algumas medidas estatisticas, sobre o modelo, como o AIC (Akaike Information

Criterion), uma medida que permite, além da mensuragao da qualidade do modelo

estatistico, a comparacao entre diferentes modelos.
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Quanto ao valor do efeito dos fatores das variaveis previsoras, o Rbrul apre-
senta, como o Goldvarb, os valores dos coeficientes em probabilidade, denominados
pela Sociolinguistica, pesos relativos (factor.weight), para cada um dos fatores ou
niveis das varidveis, mas também apresenta esses valores em logodds. Além disso,
calcula o ntimero total de ocorréncias (n) e a proporg¢ao de aplicacao da regra (pro-
portion) para cada fator analisado.

Na coluna a esquerda o Rbrul apresenta as varidveis previsoras incluidas no
modelo ($current.predictors), reordenadas pelo nivel de significancia — da mais sig-
nificativa para a menos significativa. O nivel de significancia é indicado pelo valor-p
(p.value), tratado, de forma mais detida, na se¢do 2.4.2. Nesse output, quanto me-
nor o valor-p maior ¢ o nivel de significancia da varidavel. Convencionalmente, a
comunidade cientifica utiliza o limite maximo de 0,05, para considerar algo como
pouquissimo provavel de acontecer ao acaso, dessa forma, um valor-p acima de 0,05
indica que a hipotese nula — segundo qual a varidvel nao tem um efeito estatisti-
camente significativo sobre a aplicacao da regra varidvel — nao pode ser rejeitada.
Com excecao da variavel Tonicidade da silaba, as demais variaveis previsoras tém
um efeito significativo sobre a aplicacao da regra de apagamento do rotico.

Por fim, o Rbrul calcula, automaticamente, o nivel de significancia das demais
variaveis previsoras ($potential.predictors) contidas na base dados — nao incluidas
no modelo — e das interacoes entre as variaveis previsoras incluidas no modelo,

organizando-as, também, de acordo com sua significancia, conforme a figura 2.8.
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fcurrent.predictors
df alc.if.dropped p.value

5 POSICAD 1 +95.71 1.582-26
2 ESCOLARIDADE2Z 2 +43.23 5.85e-14
1 CLASSE 1 -1.81 5.72e-85
3 FAINA.ETARIA 2 +8.51 9,.572-85
4 GENERD 1 -9.82 2.73e-83
& TOMICIDADE 1 -17.78 8.565
jpotential.predictors
df AIC.if.added p.value

3 INFORMANTE 7 -18E.59 9.37e-17
1 ESCOLARIDADE 3 -85.68 1.34e-14
18 ESCOLARIDADEZ : FAINA.ETARIA 1 -43.66 4,868-87
11 ESCOLARIDADEZ: GENERD 2 -45.24 1.21e-86
- CLASSE:POSICAD 1 -26.73 3.13=-83
15 FAIXA.ETARIA:POSICAD 2 -28.97 4.168-83
9 CLASSE: TONICIDADE 1 -25.19 7.342-83
12 ESCOLARIDADEZ: POSICAD 2 -24.61 @.8367
& CLASSE: FALKA. ETARIA 2 -31.37 8,185
19 POSICAO: TONICIDADE 1 -19,52 8.218
13  ESCOLARIDADEZ: TOMICIDADE 2 -28.73 8,255
16 FALXA,.ETARIA: TONICIDADE 2 -28.53 8,282
5 CLASSE: ESCOLARIDADEZ 2 -28.19 8,335
17 GEMERD:POSICAD 1 -18.5 @.43
7 IDADE 1 -15.45 8,582
4 ME.ARQUIVD 1 -18.45 8,582
13 GEMERD: TOMICIDADE 1 -18.14 8,785
14 FAIXA. ETARIA: GENERD 2 -18.39 8.822
7 CLASSE: GENERD 1 -18.85 8,583
4 »

Figura 2.8: Rbrul: resultados — significancia das variaveis

Para incluir uma interacao no modelo basta sobrepor duas variaveis previsoras
no campo current predictors. Aqui, incluimos, no modelo, a interacao entre as
variaveis CLASSE da palavra e POSICAO do segmento na palavra, alem de uma
variavel aleatoria INFORMANTE, empregando um modelo misto, conforme a figura

2.9.



OS SOFTWARES VARBRUL, RBRUL E R 75

response current predictors potential

alternative 2

N

alternative 1

© =

model formula: VD ~ CLASSE + ESCOLARIDADE2 + FAIXA.ETARIA + GENERO + POSICAO
+ CLASSE:POSICAO + (1 | INFORMANTE)

Figura 2.9: Rbrul: utilizacao da interface grafica — incluindo uma interacao e uma
variavel aleatoria (modelo misto)

Com a utilizagdo de um modelo misto, incluindo a variavel aleatéria INFOR-
MANTE, a significincia das variaveis fixas ¢ recalculada (cf. figura 2.10) e as va-
riaveis sociais GENERO e FAIXA.ETARIA que no modelo anterior — sem a inclu-
sao da varidvel aleatoria em questao — eram relevantes para a aplicagao da regra
variavel, nesse modelo, deixam de sé-lo, indicando que ao nao incluir a variavel
aleatoria INFORMANTE, a significancia do efeito das variaveis sociais estava supe-
restimada, isto é, o efeito observado, anteriormente, se deve a alguns informantes e
considerando-os, como variavel aleatoria, chegamos a conclusao de que as variaveis
GENERO e FAIXA.ETARIA nao tém um efeito verdadeiro sobre a aplicacdo da

regra.
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fcurrent.predictors

df AIC.if.dropped p.value
4 CLASSE:POSICAD 1 +7.85 1.61e-83
1 ESCOLARIDADEZ 2 +2.65 @.8359
? FAIXA.ETARIA 2 +8.83 8,134
3 GENERD 1 -8.53 8,225
$potential.predictors
df AIC.if.added
1 ESCOLARIDADE 3 -11.64
7 ESCOLARIDADEZ:FAIMA.ETARIA 1 -1.7
11 FATXA.ETARIA:POSICAD 2 -8.9
B ESCOLARIDADE? : GENERD 2 -8.11
g ESCOLARIDADEZ :POSICAD 2 +8.19
= CLASSE:FAINA.ETARIA 2 +8.74
3 CLASSE:GENERD 1 +1.865
3 N2, ARQUIVD 1 +1.73
12 GENERD:POSICAD 1 +1.87
4 CLASSE:ESCOLARIDADEZ 2 +3.58
2 IDADE 1 +1.93
18 FAIXNA.ETARIA:GENERD 2 +3.95
4

p.value
5.21e-84
@.8544
@.8364
8.128
8.149
8.195&
8.333
8.682
8.716
8.313
B8.376
8,975

Figura 2.10: Rbrul: resultados - significancia das variaveis (modelo misto com inte-

ragao)

Os resultados, na figura 2.11, podem ser interpretados da mesma forma que

na figura 2.7, com o acréscimo da interacao e do resultado para a variavel aleatoria

INFORMANTE. A interacdo mostra os totais de ocorréncias, os percentuais e os

pesos relativos (factor.weight), do cruzamento das variaveis POSICAO e CLASSE.

Ja para a variavel aleatéria INFORMANTE, justamente por ser uma variavel alea-

toria, em vez de calcular um valor de peso relativo para cada um dos informantes, o

software calcula apenas um valor de referéncia (intercept) para a variavel, contudo,

assim como ocorre com significincia, o efeito das variaveis fixas (peso relativo) é

recalculado considerando o efeito da varidavel INFORMANTE.
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apagamento vs. realizagio

model.basics
total.n df intercept input.preb grand.proportion

1523 1@ a,349 B8.536 8.565

model.fit
deviance ATLC AICc Somers.Dxy.fixed Somers.Dxy.total R2.fixed R2.total
1563.231 1583.231 1583.376 8.612 B.656 8.363 8.421
CLASSE

logodds n proportion factor.weight
verbo 8,295 779 B8.738 8.573
nome -8.295 744 8.334 8.427

ESCOLARIDADEZ
logodds n proporticn factor.weight

fundamental 8,988 351 8.667 8,713
supericr -8.398 518 a.432 8.482
Medio -8.518 654 8.616 8.375

FAIXA.ETARIA
logodds n proportion factor.weight

primeira 8,958 531 8,561 8.723
segunda -8.414 618 8.542 a.398
Terceira -8.544 374 8,463 8,367
GENERO

logodds n proportien factor.weight
Femining 8,248 321 B8.622 8.562
Masculino -8.248 782 8.499 8.438
POSICAD

logodds n proportion factor.weight
final @.988 Bl11 B8.776 &.729
nap-final -8.98% 712 B8.326 8.271

CLASSE:POSICAD interaction
logedds n propertion factor.weight

nome:ndo-final 8.233 573 8.319 8.558
verbo:final 8.233 648 8.822 8.558
nome: final -8.233 171 8,682 B.442
verbo:nio-final -@.233 139 8.353 8.4437

INFORMANTE
intercept n proportion
std.dev @8.573 1523 B8.365

Figura 2.11: Rbrul: resultados (modelo misto com interagao)

Essa ferramenta estabelece uma interface com algumas das funcionalidades
do R, no entanto, nao permite a realizacao de tarefas de manipulacao da base de
dados, como, por exemplo, a criacao de novas varidveis e a filtragem de dados, entre
outras. Para ter acesso a todas as funcionalidades do R é preciso utilizar seu proprio

ambiente (RStudio), que apresentaremos na subse¢ao 2.5.3.
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2.5.3 O R e sua interface RStudio

O R é um software especializado em manipulacao, andlise e visualizacao grafica
de dados estatisticos que utiliza uma linguagem de programacao homoénima.0 Além
disso, é um software expansivel gracas a possibilidade de utilizagao dos chamados
packages (GRIES, 2013) com dados e fungbes para diferentes areas do conhecimento
relacionado & estatistica sendo, atualmente, considerado um dos melhores ambientes
computacionais para o tratamento de dados estatisticos. Uma de suas vantagens é o
fato de o software ser gratuito e estar disponivel para uma variedade de plataformas
(Unix, Windows e MacOS) sob os termos da Licenca Publica Geral GNU da Free
Software Foundation (FERREIRA, 2013).

O R comegou a ser desenvolvido por Robert Gentleman e Ross Thaka (“R &
R”), ambos do Departamento de Estatistica da University of Auckland, Nova Ze-
landia, em 1991, e o primeiro relato de distribuicao foi em 1993, quando algumas
copias foram disponibilizadas no StatLib, um sistema de distribuicao de softwares
estatisticos. Em 1995 Martin Machler (do Instituto Federal de Tecnologia de Zu-
rique, na Sui¢a), “R & R”, lancou o codigo fonte do R, e em 1997 foi criado um
grupo de profissionais com a tarefa de atualizar o codigo, possibilitando, assim, a
atualizagdo mais rapida do software (DALGAARD, 2002). Desde entdo, o R vem
sendo cada vez mais utilizado em todo o mundo (MELO, 2017).

O RStudio ¢ uma interface funcional e mais amigavel para o R, sendo o prin-
cipal ambiente de desenvolvimento integrado para R, que disponibiliza ferramentas
adicionais diretamente na interface grafica, tais como a visualizacao dos scriptsi!
abertos recentemente, o histérico de linhas de comando executadas, a lista de paco-
tes instalados, entre outras (OUSHIRO, 2014).

Além de executar véarios modelos estatisticos, como a regressao linear, e os
demais modelos da familia de modelos lineares generalizados (Regressao Logistica,

Ordinal, Poisson, Multinomial, etc.), o R analisa, também, variaveis previsoras de

10 A linguagem de programacao R é voltada para a analise de dados, e pode ser utili-
zada para realizar computacgoes estatisticas e gréficas, compilar corpora, produzir listas de
frequéncias, entre outras diversas tarefas (OUSHIRO, 2014).

11 Em informética, um script ¢ um conjunto de instrug¢des para que uma funcao seja
executada em determinado software.
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efeitos aleatorios por meio de modelos mistos, executando, ainda, diversas outras
tarefas, como elaboragao de diversos graficos, tabelas e calculos de medidas esta-
tisticas, tais como, média, mediana, desvio padrao, variancia etc. (GRIES, 2013;
LEVSHINA, 2015; OUSHIRO, 2017; WINTER, 2020).

Na interface do R, RStudio, os comandos sao efetuados por meio de linhas
de codigos em linguagem R que constituem scripts. Os scripts podem ser usados
para importar, manipular, visualizar e analisar dados. O primeiro passo do script
é definir o diretorio em que esta localizada a base de dados, em seguida, carregar
a base de dados, que é o mesmo que solicitar ao R que leia a base de dados — que
pode ser um arquivo em formato em formato .tzt, .csv, .zls ou .zlsz, entre outros
formatos — criando um objeto no Environment do RStudio. E importante verificar
a estrutura dos dados do novo objeto criado por meio de uma inspecao. Se houver
necessidade de manipular a base de dados (como renomear variaveis ou niveis de
uma variavel, criar novas variaveis, filtrar dados etc.) é possivel fazer isso no R,
de forma rapida e simples, por meio, da linguagem béasica do R, e da linguagem
do pacote Tidyverse. Vejamos as linhas de cédigos, de um script, utilizadas para
realizar algumas das tarefas citadas, analisando a regra variavel de apagamento do
rotico em coda no portugués santomense utilizando uma base de dados constituida a
partir de 12 entrevistas de fala espontanea realizadas em 2016 e 2019 em Sao Tomé

e Principe (BALDUINO, 2016, 2019):

#definicao do diretorio de trabalhol?
setwd(“C:/Users/Nancy/Dropboz/R”)

# carregando a base de dados criando o objeto: “dados”

wo»

dados <- read.csv(“Fala_ Espontanea_ R..csv”, header = T, sep = ")

# inspectonando dados

120 contendo escrito apos o simbolo # nédo faz parte das linhas de codigos do R, ¢é
meramente explicativo. Esse simbolo é uma forma de avisar o R que nao estamos digitando
nenhum comando, mas apenas alguma nota explicativa.
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str(dados)

# codificacao de dados

# convertendo as varidveis do tipo “character” (padrao do RStudio) em
“factor”

dados$VD <- as.factor(dados$VD)

dados$GENERO <- as.factor(dados$GENERO)
dados$ESCOLARIDADE <- as.factor(dados$ESCOLARIDADE)
dados$CF1 <- as.factor(dados$CF1)

dados§CF2 <- as.factor(dados$§CF2)

dados$ TONICIDADE <- as.factor(dados$ TONICIDADE)
dados$CLASSE <- as.factor(dados§ CLASSE)

dados$POSICAO <- as.factor(dados§POSICAQO)
dados$PALAVRA <- as.factor(dados$PALAVRA)
dadosSINFORMANTE <- as.factor(dados$INFORMANTE)

# renomeando niveis de uma varidvel
levels(dados$ESCOLARIDADE)<-list(“Ensino  fundamental” = “/°
classe”,

“Ensino fundamental” = “9* classe”,

“Ensino médio” = “10* classe”,

“Ensino médio” = “12* classe”,

“Superior” = “Ensino Superior”,

“Superior” = “Mestrado”)

# carregando o pacote Tidyverse

library(tidyverse)

# criando uma nova varidvel (FAIXA.ETARIA) na base de dados com
3 niveis: “l1a”, “2a” e “3a”

dadosl <- dadosl %>%
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mutate(FAIXA.ETARIA = if else (IDADE <= 20,“la’, if else
(IDADE>=21 & IDADE<=40, “2a”, “3a ”)))

# inspecionando dados

str(dados)

O codigo str() exibe a estrutura da base de dados que inclui informagoes como

o niimero de observagoes e as variaveis com seus respectivos niveis conforme a figura

2.12.

'data.frame’: 1523 obs. of 15 variables:

X : Togi  MA NA NA MA NA NA ...

% VARIEDADE : Factor w/ 1 level "PST": 11 11111111...

£ vD : Factor w/ 2 Tevels "apagamento”,"realizacde”: 11111122 21...
% INFORMANTE : Factor w/ 12 lewvels "I1","I1I1","III",..: 1111111111...

% GEMERD : Factor w/ 2 levels "Feminino","Masculino™: 11 11111111...

% IDADE » int 33 33 33 33 33 33 33 33 33 33 ...

% FAIXA.ETARIA: Factor w/ 3 levels "1a","2a","3a": 2222 222222...

% ESCOLARIDADE: Factor w/ 3 levels "Ensino Fundamental”,..: 3 3 33 33 3333 ...

£ NO.ARQUIVO : int 1 2 34567 8910 ...

% PALAVRA : Factor w/ 534 Tevels "(es)tiver”,"abaixar™,..: 262 226 22 116 292 297 425
$ CF1 : Factor w/ & levels "#","a","e","e ab”,..: 332527 6843...

i CF2 : Factor w/ 14 levels "#","b","d",™@",..: 1111111811

$ TONICIDADE : Factor w/ 2 levels "atona","tbnica": 2 22 22222 22.

% CLASSE : Factor w/ 2 levels "nome","verbo™: 2 2 22 211122...

% POSICAQ : Factor w/ 2 levels "final","nfo-final”": 1111111 211...

-

Figura 2.12: Estrutura dos dados no RStudio

Vejamos as linhas de codigos que realizam uma regressao logistica considerando
as variaveis Posicao do segmento, Classe gramatical da palavra, Tonicidade da silaba,

Género, Faiza etdria e FEscolaridade dos informantes:

#modelo de regressao logistica
regres_log<-glm(VD ~ POSICAO + CLASSE + TONICIDADE + GE-
NERO + FAIXA.ETARIA + ESCOLARIDADE, data = dados, family

= binomial)

Para incluir interacoes no modelo, basta substituir o sinal de adicao “+” por

um asterisco “*
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#modelo de regressao logistica com interacao

regres_log<-glm(VD ~ POSICAO * CLASSE + TONICIDADE + GE-
NERO + FAIXA.ETARIA + ESCOLARIDADE, data = dados, family
= binomial)

#exibindo um resumo dos resultados da regressao

summary(regres_log)

Um dos maiores desafios de se utilizar o RStudio é interpretar os resultados
estatisticos gerados, destarte, apresentamos, na figura 2.13, o summary, ou resumo,
do resultado da regressao e, na sequéncia, explicitamos os resultados fornecidos.

Call:
glm(formula = VD ~ POSICAO = CLASSE + TONICIDADE + GENERO + FAIXA.ETARIA +
ESCOLARIDADE, family = binomial, data = dados)

Deviance Residuals:
Min 10 Median 3Q Max
-1.9750 -0.8475 -0D.4484 0.9317 2.2339

Coefficients:
Estimate Std. Error z value Pr{=|z]|)

(Intercept) -2.426312 0.373475 -6.497 B.22e-11 *=
POSICADnAo-final 1.440787 0.207564 6.941 3.88e-12
CLASSEverbo -0.986231 0.196877 -5.009 5.46e-07 *=
TONICIDADEtSnica -0. 008031 0.162256 -0.045% 0.960522
GENEROMasculino 0.421354 0.137120 3.073 0.002120 ==
FAIXA.ETARIAZa 1.011432 0.246643 4,101 4.12e-05
FAIXA.ETARIA3a 1.110011 0.314614 3.528 0.000418
ESCOLARIDADEEnsino Médio 1.173861 0.278068 4,221 2.43e-05
ESCOLARIDADEEnsino Superior 1.251010 0.170021 7.358 1.87e-13
POSICAOn&o-final :CLASSEverbo 0.850473 0.288420 2.949 0.003191 ==
Signif. codes: 0 *===' Q0,001 ‘==" 0.01 **=' 0.05 ‘.7 0.1 % ' 1

(Di=persion parameter for binomial family taken to be 1)

Null deviance: 2085.2 on 1522 degrees of freedom
Residual deviance: 1617.5 on 1513 degrees of freedom
ATIC: 1637.5

Number of Fisher Scoring iterations: 4

Figura 2.13: Summary da regressao logistica com interagao no RStudio

Inicialmente, o RStudio informa a linha de c6digo com a férmula empregada,
nesse caso a funcao glm que executa uma regressao logistica. Em seguida, temos a

distribuicao dos residuos em quartis.!? Esses residuos sao a diferenca entre o valor

13 Quartis sao valores que dividem uma amostra de dados em quatro partes iguais. Com
eles Com eles é possivel avaliar a dispersao e a tendéncia central de um conjunto de dados.
No 1° quartil (1Q) 25% dos dados sdo menores ou iguais a esse valor. O 2° quartil é a
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previsto pelo modelo e o valor observado. O Ideal é que o valor da mediana esteja
proximo de zero e os valores min-maz e 1Q-3@) sao razoavelmente simétricos. Isso
porque os residuos sao os valores que o modelo nao foi capaz de prever perfeitamente
e ¢ normal que haja residuos num modelo, mas se um modelo ‘erra’ é bom que ele
‘erre’ tanto para mais quanto para menos, a fim de que possamos “ter certa segu-
ranca de que nossas estimativas nao estao muito longe do que se poderia observar”
(OUSHIRO, 2017, p. 135).

Depois o RStudio mostra os parametros, ou coeficientes, de cada nivel ou fator
de uma variavel previsora e do intercept. O valor do intercept é o coeficiente linear
e, também, o valor de referéncia para o calculo dos coeficientes dos fatores de cada
variavel. Os valores nas linhas seguintes sao os coeficientes angulares, as estimativas
do valor do efeito de cada um dos fatores sobre a aplicagao da regra variavel, inclusive
dos fatores das variaveis em interacao, a qual, de acordo com o valor-p, é significativa.
Os valores sao calculados em logodds, todavia, é possivel converté-los em valores de
probabilidade (GRIES, 2013; OUSHIRO, 2017). No RStudio, essa conversao pode
ser feita utilizando uma funcao que nao faz parte do R, mas pode ser incorporada

com as linhas de comandos:

ilogit <- function(z) {

1/(1 + exp(—x))
ilogit(1.440787)

E importante notar que o primeiro nivel de cada variavel ndo aparece na lista de
coeficientes estimados, o que acontece porque este é o fator de referéncia, a partir do
qual, os valores dos coeficientes dos demais fatores da variavel serao calculados. Os
valores dos coeficientes dos fatores de referéncia estao contidos no valor do intercept.

A regressao logistica apresenta o erro padrao junto & estimativa de cada coe-
ficiente. Quando se faz a divisao entre Estimativa/Erro Padrao, chega-se ao valor
da terceira coluna, o wvalor-z, que pode ser consultado numa tabela de distribui-

¢ao normal padrao a partir da qual se pode obter o valor do nivel de significancia

mediana e 50% dos dados sdo maiores que esse valor ¢ 50% sao menores. No 3° quartil
(3Q) 75% dos dados sao menores que esse valor (OUSHIRO, 2017).
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(OUSHIRO, 2017). No entanto, esse valor ja é fornecido pelo R na proxima coluna e
corresponde ao valor-p sobre o qual discorremos, com maior nivel de detalhamento,
na secao 2.4.2. Diferente do Goldvarb e do Rbrul que fornecem um valor-p para
indicar o nivel de significancia de cada variavel previsora, o R, fornece um valor-p
para cada nivel, ou fator e, para que o valor do efeito de cada nivel de uma variavel
seja considerado estatisticamente significativo, o valor-p deve ser menor do que o
nivel o preestabelecido. Convencionalmente, esse nivel é 0,05, mas o pesquisador
pode adotar outro valor. Em suma, quanto menor for o valor-p, maior é o nivel de
significncia do efeito do fator que esta sendo testado. De acordo com os resultados,
na figura 2.13, a excecao dos niveis da variavel Tonicidade, o efeito dos niveis de
todas as demais varidveis é significativo para a aplicacao da regra.

Abaixo da tabela de coeficientes, o RStudio mostra o significado dos asteriscos,
de acordo com os niveis de significancia mais comuns: 0.001, 0.01 e 0.05. Trés
asteriscos indicam que p < 0.001, dois asteriscos indicam que p esté entre 0.001 e
0.01, e um asterisco indica que p esta entre 0.01 e 0.05. O ponto final indica um
valor um pouco acima de 0.05 (OUSHIRO, 2017).

O desvio nulo se refere a variabilidade total dos dados, antes da inclusao de
qualquer variavel previsora e o desvio residual se refere & variabilidade nos dados
depois da inclusao das variaveis previsoras. Portanto, a diferenga entre o desvio re-
sidual e o desvio nulo é o quanto o nosso modelo é capaz de prever da variabilidade
dos dados. O AIC (Akaike Information Criterion) mede a qualidade do modelo po-
dendo ser utilizado para comparar modelos. A funcdo step(), inclusive, se baseia no
valor dessa medida para selecionar ou excluir variaveis. O Fisher Scoring iterations
se refere ao ntimero de iteracoes do modelo até que os resultados tenham convergido.
Em nosso exemplo, o modelo convergiu apos 4 tentativas. Quando este nimero ¢é
superior a 20, é um indicativo de que foram incluidas mais varidveis previsoras do
que é possivel explicar com a quantidade de dados de que se dispée (OUSHIRO,
2017).

Para utilizar um modelo misto, que inclui variaveis aleatérias, como o Infor-
mante e o Item lexical, utiliza-se a funcdo glmer e, para tanto, é necessario carregar

dois pacotes: Imer e ImerTest, executando as seguintes linhas de codigos:
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library(lme4) #carrega o pacote “Imer”

library(lmerTest) #carrega o pacote “ImerTest”

#modelo de regressao logistica misto que inclut interacao
EFEITOS.MISTOS _log<-glmer (VD ~ POSICAO * CLASSE + TO-
NICIDADE + GENERO + FAIXA.ETARIA + ESCOLARIDADE +

(1/INFORMANTE) + (1/PALAVRA), data

mial)

summary(EFEITOS.MISTOS log)

= summary(EFEITOS.MISTOS _log)
Generalized linear mixed model T3t by maximum Tikelihood (Laplace Approximation) ["glmerMod’]

Family: binomial

{ Togit )
Formula: VD ~ POSICAD = CLASSE + TONICIDADE + GENERO + FAIXA.ETARIA +
ESCOLARIDADE + (1 |

INFORMANTE) + (1

PALAVRA)

TogLik deviance df.resid

Data: dados
ATC BIC
1559.4 1623.4 -767.7
Scaled residuals:
Min 1Q Median

-3.3527 -0.5391 -0.1798

Random effects:

Groups
PALAVRA

Name
(Intercept) 0.7160
INFORMANTE (Intercept) 0.4179
Number of obs: 1523, groups:

Fixed effects:

(Intercept)

POSICADnAo-final

CLASSEverbo

TONICIDADEtGnica
GENEROMasculino
FAIXA.ETARIAZA
FAIXA.ETARIA3a
ESCOLARIDADEEnsino Médio

ESCOLARIDADEENsino Superior
POSICADn&o-final :CLASSEverbo

Correlation of Fixed Effects:
POSI@AOH- CLASSE TONICI GENERQ FAIXAETARIAZ FAIXAETARIAS ESCOLM ESCOLS

POSICAON-fn
CLASSEverbo
TONICIDADEL
GENEROMscln

Figura 2.14: Summary do modelo de regressao logistica mista no RStudio

(Intr)
-0. 357
-0.187
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0.104

1535.4 151

30 Max
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Variance 5td.Dev.
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0. 609
0. 365
0. 008

0.8462
0.6465
PALAVRA, 534;
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1.68900
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g 0.01 L=
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1
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97950
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P
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7
0
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0
0
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.794133
212307
L042720 =
.084646 .

.073960 .

. 006649 ==
. 007184 ==

1

As informacoes sobre os residuos e as variaveis fixas, na figura 2.14, podem ser

interpretadas da mesma forma que na figura 2.13, mas nesse modelo temos, também,

os resultados para as variaveis aleatorias (Random effects) as quais, como no Rbrul,
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é atribuido apenas um valor de referéncia (intercept) que altera a estimativa do efeito
dos fatores das varaveis fixas e sua significincia. Na verdade, segundo (OUSHIRO,
2017, p. 177), o principal resultado a checar num modelo misto é se 0s mesmos
fatores das variaveis fixas continuam a ser relevantes apos a inclusao das variaveis
aleatorias. Nesse caso, o género masculino, o nivel de escolaridade ensino médio e
a 3% faixa etdria, significativos no modelo anterior, deixaram de sé-lo indicando que

tais varidveis nao tém um efeito verdadeiro sobre a variavel resposta.

2.6 Sintese do capitulo

Neste capitulo apresentamos a Sociolinguistica Variacionista, uma ciéncia in-
terdisciplinar que tem como objeto de estudo a lingua, como é usada na vida co-
tidiana de uma comunidade, considerando os fatores sociais que se correlacionam
a ela (LABOV, 1972). A seguir, na se¢ao 2.2, discorremos sobre o0s pressupostos
teoricos da Teoria da Variacao e Mudanca conforme Weinreich, Labov e Herzog
(1968) que estuda a lingua como um objeto, constituido de heterogeneidade orde-
nada, que muda de acordo com as mudangas ocorridas na estrutura social de uma
comunidade de fala. Segundo os autores, explicar a mudanca linguistica depende da
possibilidade de descrever a diferenciacao ordenada dentro da lingua, uma vez que
toda mudanga implica variabilidade e heterogeneidade.

Na secao 2.3, apresentamos as etapas da metodologia da Sociolinguistica Quan-
titativa: (i) identificacdo da variavel linguistica a ser analisada; (ii) os critérios de
selecao dos informantes e a escolha da comunidade da fala; (iii) o trabalho de campo,
durante a coleta de dados; e (iv) o tratamento quantitativo dos dados, mostrando a
evolucao dos modelos matematicos empregados pela Sociolinguistica desde a década
de 1960 até os dias atuais. O modelo utilizado atualmente, e o mais recomendado
para andlises estatisticas em estudos sociolinguisticos, ¢ o de regressao logistica
mista, que é capaz de modelar varidveis previsoras de efeitos fixos e aleatoérios, como
Informante e Item lexical.

Na secao 2.4 introduzimos algumas nocoes basicas de estatistica sobre probabi-

lidade, chance (odds) e razao de chances (odds ratio), além de testes de significancia
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utilizados para testar hipoteses, quando explicitamos os conceitos de hipotese nula
(Hp) e hipotese alternativa (H;). Esta tltima é a hipotese que esta sendo testada,
como, por exemplo, a afirmacao de que ha uma relagao entre duas variaveis, en-
quanto a Hy, normalmente, é formulada como a negacao da Hy, afirmando que nao
héa relacao entre as variaveis e que a distribuicao dos dados observada resulta de
uma flutuagao aleatoria e/ou erro de amostragem. Também discorremos sobre mo-
delos estatisticos, nomeadamente o de regressao linear e o de regressao logistica, o
primeiro utilizado para analisar variaveis respostas numéricas (continuas), com base
em dados que seguem uma distribuicao normal, e o segundo para analisar varidveis
respostas binérias utilizando dados que seguem uma distribuicao homénima.

Na sec¢ao 2.5 tratamos da utilizacdo dos softwares Varbrul/Goldvarb, Rbrul
e R, por meio de sua interface RStudio, que podem ser utilizados para realizar os
célculos dos parametros de um modelo de regressao logistica (incluindo, ou nao,
variaveis aleatorias), apontando as limitagoes e/ou vantagens de utilizar cada uma
dessas ferramentas.

O software Varbrul é um pacote de programas que foi criado especialmente para
conduzir anélises estatisticas em estudos sociolinguisticos, especificamente, para re-
alizar andlises de regras varidveis que controlam variaveis linguisticas binarias. A
ferramenta nao exige muito conhecimento na area de estatistica e fornece resultados,
num formato, com o qual, os sociolinguistas estao habituados a trabalhar, contudo,
nao estd equipado para analisar varidveis previsoras aleatérias, haja vista que nao
executa modelos mistos.

Dessa forma, se adicionarmos, por exemplo, a variavel Informante, numa ané-
lise do Goldvarb, o programa ird subestimar a significancia do efeito de variaveis
sociais fixas como Classe social, Género, Faiza etdria e Nivel de escolaridade, tam-
bém referentes aos informantes, que podem ser excluidas da melhor rodada, mesmo
sendo significativas. Todavia, ao nao considerar a variavel Informante, o modelo
estard ignorando a influéncia do falante, tratando, desse modo, cada ocorréncia nos

dados como uma observacao independente, o que superestimaré o efeito das varia-

veis sociais fixas(JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012; LIMA Jr.; GARCIA,
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2021). Para modelar variaveis previsoras fixas e aleatorias é necessario utilizar um
software que execute modelos de regressao mistos como o Rbrul e o R.

O Rbrul foi desenvolvido com a finalidade de replicar as funcionalidades do
Goldvarb, calculando, inclusive, os pesos relativos, além de fornecer valores em
logodds (JOHNSON, 2009). Ademais, modela variaveis previsoras numéricas conti-
nuas, executa modelos de regressao linear, nos quais a variavel resposta ¢ numérica
(continua) e modelos mistos, que incluem variaveis aleatorias. O software roda no
R e estabelece uma interface com algumas das suas funcionalidades, no entanto,
nao permite a realizacao de tarefas de manipulagao da base de dados, como, por
exemplo, a criacao de novas variaveis, filtragem de dados, entre outras. Para ter
acesso a todas as funcionalidades do R é preciso utilizar sua propria interface, a
saber, o RStudio.

O R é um software especializado em manipulacao, andlise e visualizagao gra-
fica de dados estatisticos que utiliza uma linguagem de programacao homonima.
Além disso, ¢ um software expansivel gracas & possibilidade de utilizacao dos pac-
kages (GRIES, 2013) com dados e fung¢oes para diferentes areas do conhecimento
relacionado & estatistica sendo, atualmente, considerado um dos melhores ambientes
computacionais para o tratamento de dados estatisticos.

O RStudio é uma interface funcional e mais amigavel para o R, sendo o prin-
cipal ambiente de desenvolvimento integrado para R, que disponibiliza ferramentas
adicionais diretamente na interface grafica, tais como a visualizagao dos scripts aber-
tos recentemente, o historico de linhas de comando executadas, a lista de pacotes
instalados, entre outras (OUSHIRO, 2014).

Além de executar véarios modelos estatisticos, como a regressao linear, e os
demais modelos da familia de modelos lineares generalizados (Regressao Logistica,
Ordinal, Poisson, Multinomial, etc.), o R analisa, também, variaveis previsoras de
efeitos aleatorios por meio de modelos mistos, executando, ainda, diversas outras
tarefas, como elaboracao de graficos diversos, tabelas e calculos de medidas esta-
tisticas, tais como, média, mediana, desvio padrao, variancia etc. (GRIES, 2013;

LEVSHINA, 2015; OUSHIRO, 2017; WINTER, 2020).



Capitulo 3

METODOLOGIA

Este capitulo dedica-se a descrigao da metodologia empregada no presente es-
tudo, bem como & apresentacao do corpus analisado. A secao 3.1 discorre sobre a
metodologia da revisao sisteméatica, nomeadamente, do método Cochrane que, ape-
sar de ter sido desenvolvido, especificamente, para a area da saude, pode ser aplicado
a area das ciéncias sociais (PETTICREW; ROBERTS, 2006; ARAUJO; VIEIRA,
2021). Em seguida, a se¢ao 3.2 descreve a aplicacao das etapas de tal método nesta
revisao sistematica e a secao 3.3, apresenta os estudos primérios selecionados pela
revisao sistemética que compoem o corpus, descrevendo a metodologia de andlise
da Sociolinguistica Quantitativa utilizada nesses trabalhos. Por fim, a secao 3.4

sintetiza o capitulo.

3.1 Revisao sistematica da literatura: o método
Cochrane

Uma revisao sistemética da literatura é um estudo que retne, de forma or-
ganizada, os resultados de varias pesquisas a fim de responder a uma pergunta de
pesquisa especifica. Esse tipo de investigagao cientifica foi desenvolvido para a éarea
das Ciéncias da Saude e utiliza métodos sistematicos e explicitos com o objetivo de
minimizar o viés, fornecendo, assim, resultados mais confiaveis a partir dos quais se
possa tomar decisoes sobre intervengoes médicas (ANTMAN et al., 1992; OXMAN;
GUYATT, 1993; HIGGINS et al., 2019).

89
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A revisao sistemética difere de uma revisao tradicional, também chamada re-
visao narrativa da literatura, na medida em que responde a uma pergunta mais
pontual e, para superar possiveis vieses, em cada etapa, exige a aplicacao de proce-
dimentos, preestabelecidos, num protocolo rigoroso, sobre busca, selecao e avaliacao
da validade desses estudos, bem como analise e interpretacao dos seus resultados
(CORDEIRO et al., 2007; DE-LA-TORRE-UGARTE-GUANILO; TAKAHASHTI;
BERTOLOZZI, 2011; HIGGINS et al., 2019).

A primeira revisao sistematica sobre uma situacao clinica foi publicada em
1955 (BEECHER, 1955), mas a era das revisdes sistemdaticas com meta-analises
s6 se consolidou no final dos anos 1980, com a publicacao do livro Effective Care
During Pregnancy and Childbirth (CHALMERS; ENKIN; KEIRSE, 1989). Em 1993
foi fundada a Cochrane Collaboration, em reconhecimento ao professor e pesquisador
britanico Archie Cochrane, com o objetivo preparar, manter e disseminar revisoes
sisteméaticas na area da satide (CORDEIRO et al., 2007; HIGGINS et al., 2019).

A Cochrane Collaboration desempenhou um papel importante promovendo o
desenvolvimento da metodologia para elaboracao de revisoes sisteméaticas ao longo
de sua historia. Ainda em 1993, um grupo da Cochrane iniciou a elaboracao do
Cochrane Handbook for Systematic Reviews of Interventions, um manual com o0s
métodos a serem utilizados na realizagao de revisoes sistematicas, especificamente,
sobre os efeitos de intervengoes médicas. Esse manual foi publicado, pela primeira
vez, em 1994 e, desde entao o trabalho evoluiu e cresceu gracas ao esforco de varias
equipes editoriais (HIGGINS et al., 2019). A versdo atual (6.2) esta organizada em

quatro partes:

1. About Cochrane Reviews: aborda o formato e a estrutura das revisdes sistema-

ticas além dos requisitos de planejamento, atualizacao e geragao de relatorios.

2. Core methods: fornece a metodologia fundamental para a elaboracao de re-
visoes sistematicas sobre os efeitos das intervencoes na area da satude. Essa
secao descreve as etapas, desde o inicio até o resumo e a interpretacao dos

resultados da revisao.
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3. Specific perspectives in reviews: resume consideracoes importantes sobre ques-

toes relacionadas a intervencoes clinicas.

4. Other topics: aborda questoes metodologicas adicionais.

A metodologia da revisao sistemética, desenvolvida pela Cochrane Collabora-
tion, consiste, basicamente, em aplicar métodos explicitos e sistematizados para
identificar e selecionar estudos relevantes, denominados estudos primarios, bem
como coletar, avaliar a validade e analisar os dados dos estudos selecionados na
revisao (HIGGINS et al., 2019). Com a finalidade de evitar viés de anélise, na
revisao sistematica, os métodos de busca, selecao, coleta e analise dos dados sao
preestabelecidos, num processo rigoroso e descritos num protocolo.

A revisao sistematica tem inicio com a elaboracao da pergunta de pesquisa, do
objetivo principal, e de um projeto de revisao. A seguir, realiza-se uma pesquisa com
o0 objetivo de identificar o maior ntimero possivel de estudos relacionados a pergunta
em questao. Feito isso, aplicam-se critérios para selecao dos estudos primérios! e
parte-se para a coleta de dados que é seguida de uma avaliacao de risco de viés
nos estudos incluidos na revisao. Na sequéncia, realiza-se a analise e quando os
estudos sao semelhantes, os resultados podem ser sintetizados numa meta-analise
(MULROW, 1994; HIGGINS et al., 2019).

A meta-analise, por sua vez, consiste numa anélise estatistica, que pode ser
realizada para sintetizar os resultados dos estudos primarios incluidos na revisao sis-
tematica. Tal andlise estatistica tem a finalidade de produzir uma medida tnica do
efeito de uma intervencao terapéutica, da acuracia do teste diagnoéstico ou do fator
de risco em estudo (DE-LA-TORRE-UGARTE-GUANILO; TAKAHASHI; BER-
TOLOZZI, 2011; HIGGINS et al., 2019).

O método Cochrane, conforme descrito na segunda parte (Core methods) do

Handbook for Systematic Reviews of Interventions, pode ser descrito em sete etapas:

1. Formulagao da pergunta de pesquisa: A pergunta determina o foco do

estudo, sendo vista como o objetivo da pesquisa e deve seguir os critérios

1 Os estudos primérios constituem a unidade de andlise da revisdo sistematica, sdo os
estudos incluidos na revisdo sistemaética que, por sua vez, constitui um estudo secundario.
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do FINER, segundo os quais, as perguntas devem ser “Feasible, Interesting,
Novel, Ethical, and Relevant” (CUMMINGS; BROWNER; HULLEY, 2007).
Na pergunta devem ser definidos: (i) a intervencao; (ii) a doenga; e (iii) os tipos
de pacientes. Questoes bem formuladas guiam muitos aspectos da revisao,
incluindo a determinacao de critérios de elegibilidade, métodos de pesquisa de

estudos, coleta de dados dos estudos incluidos e estruturacao de sinteses;

2. Elaboracao de um protocolo: estabelecer e documentar os métodos a serem
utilizados na busca, selecao e avaliacao critica dos estudos, bem como a coleta,

analise, sintese e apresentacao dos dados;

3. Identificacao e selecao dos estudos: pesquisa nas bases de dados eletro-
nicas, revistas e anais de congressos, verificagao das referéncias bibliograficas
dos estudos relevantes e solicitacao de estudos diretamente com os autores.
Revisoes sistematicas exigem uma pesquisa completa, objetiva e reproduzivel
numa variedade de fontes com o objetivo de identificar 0 maior niimero possi-
vel de trabalhos elegiveis. A sua selecao deve seguir critérios preestabelecidos
no protocolo. Um processo para selecionar estudos primarios deve incluir,
minimamente, dois passos principais: (i) examinar os titulos e resumos para
excluir trabalhos obviamente irrelevantes; e (ii) leitura do texto completo dos
estudos potencialmente relevantes para verificar a conformidade dos estudos

com os critérios de elegibilidade.

4. Coleta de dados: coleta das principais caracteristicas dos estudos, tais como
detalhes de métodos, participantes, cenario, contexto, intervengoes, resultados,
publicacoes e pesquisadores. Os dados coletados para uma revisao devem des-
crever adequadamente os estudos incluidos, auxiliar na construcao de tabelas
e figuras, facilitar a avaliagao do risco de viés e permitir a elaboracao de sinte-
ses e meta-analises. A coleta deve ser realizada de acordo com um formulério

predefinido no protocolo;

5. Avaliacao critica de risco de viés: avaliacao da validade dos estudos se-
lecionados e exclusao daqueles que nao preencherem os critérios de validade.

Uma avaliacao da validade dos estudos incluidos numa revisao deve destacar
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o risco de viés em seus resultados — isto é, o risco de superestimar ou subesti-
mar o verdadeiro efeito da intervencao — decorrente de restricoes na realizacao
pratica da pesquisa e/ou conflitos de interesse dos autores dos estudos, rela-
cionados & fonte de financiamento ou a outras questoes. Estudos primaérios
com viés resultam numa meta-analise (ou outra sintese) com viés. Mas, além
de ser afetado por vieses nos trabalhos incluidos, o resultado da meta-analise
pode, também, ser afetado pela conduta dos autores da revisao (devido a con-
flitos de interesse) ou, ainda, pela auséncia de resultados que deveriam ter
sido incluidos na sintese.2 Em resumo, as conclusoes da revisao podem ser
comprometidas quando as decisoes sobre como, quando e onde relatar os re-
sultados dos estudos incluidos sao influenciadas pela natureza e direcao desses
resultados. Cada estudo excluido, nessa etapa, deve ser citado junto a uma

justificativa de sua exclusao;

6. Analise e sintese dos dados: agrupamento e andlise dos dados coletados.
A sintese dos dados pode ou nao ser realizada por meio de uma meta-analise.
O processo para sintetizar os dados deve incluir os seguintes passos: (i) re-
sumir as caracteristicas de cada estudo em uma tabela; (i) determinar quais
estudos sao semelhantes o suficiente para serem agrupados numa comparagao
(podendo haver mais de um agrupamento); (iii) verificar se é necessario fa-
zer modificacoes nas comparacoes, observando quaisquer desvios dos planos
descritos no protocolo; (iv) sintetizar as caracteristicas dos estudos que sejam
determinantes para cada comparacao; e (v) realizar uma sintese estatistica (se

apropriado) ou fornecer relatorios estruturados dos efeitos das intervencoes;

7. Interpretacao dos resultados: discussao e elaboracao de conclusoes a res-
peito dos resultados. E importante que haja uma declaracio clara de todos os

resultados importantes, a forca da evidéncia para cada um desses resultados,

2 Ha evidéncias de que resultados estatisticamente nao significativos e/ou desfavoraveis a
uma intervencdo experimental tem menos probabilidade de serem publicados do que os
resultados estatisticamente significativos e, portanto, so mais dificeis de serem identifica-
dos por revisdes sistematicas. Assim, esses resultados podem ficar ausentes das sinteses, o

que pode levar a sinteses superestimando ou subestimando os efeitos de uma intervencao
(HIGGINS et al., 2019).
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e o que for relevante para determinacao clara dos limites entre riscos e bene-
ficios. O texto deve ser organizado em duas secoes: Discussao e Conclusoes
dos autores da revisdo. A primeira se¢do deve incluir cinco subsecoes: (i) Re-
sumo dos principais resultados (sobre beneficios e maleficios); (ii) Potenciais
vieses no processo de revisao; (iii) Conclusdo geral e aplicabilidade da evidén-
cia; (iv) Certeza da evidéncia; e (v) Acordos e desacordos com outros estudos
ou revisoes. A secao Concluses dos autores deve conter duas subsecoes: (a)
Implicagoes para a pratica e (b) Implicacoes para a pesquisa. A avaliacdo da
certeza das evidéncias facilita uma descri¢ao estruturada das implicagoes para

a pratica e a pesquisa.

3.2 Aplicacao do método Cochrane

Embora desenhado para revisoes sistematicas nas areas da satde, o método Co-
chrane também pode ser aplicado nas ciéncias sociais (PETTICREW; ROBERTS,
2006; ARAUJO; VIEIRA, 2021). Assim, nosso objetivo é realizar uma revisao sis-
tematica da literatura, especificamente, dissertacoes e teses, sobre a monotongacao
de ditongos orais no PB, utilizando uma versao adaptada do método Cochrane, o
que permitird desenvolver critérios para selecao, coleta, compilacao e comparagao
dos dados relevantes, obtidos a partir dos estudos primérios, eliminando eventuais
vieses que possam influenciar o resultado da sintese.

O método Cochrane pode ser segmentado em sete etapas, as quais seguimos,
com adaptacoes sempre que necessario, posto que um método desenvolvido para
desenvolver revisoes sisteméticas de intervengoes médicas possui especificidades que
nao se aplicam a uma revisao de estudos que investigam a monotongacao de ditongos
orais no PB. Isto posto, vamos a aplicacao das etapas do método supracitado, no
presente trabalho.

1* etapa: Formulacao da pergunta de pesquisa

Na primeira etapa desta revisao sistematica definimos a pergunta de pesquisa.
Inicialmente, considerariamos todas as dissertacoes e teses sobre a variacao em diton-

gos orais no PB, todavia, devido & necessidade de haver uma semelhanca, minima,
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entre os estudos primérios incluidos na revisao, a fim de que seus resultados fossem
comparaveis, optamos por nos concentrar no fenémeno da monotongacao. Desse
modo, a pergunta definida foi: Qual € o status da monotongacao de ditongos orais
no portugués falado no Brasil, verificado nas dissertacoes de mestrado e teses de
doutorado que investigaram o fendomeno?

A opcao por incluir nesta revisao sistematica apenas teses e dissertacoes deve-
se ao fato de que apesar de haver muitos trabalhos que investigaram a monotongacao
de ditongos orais no PB — apresentamos, no capitulo 1, mais de vinte trabalhos, em
sua maioria artigos. Uma revisao sistematica que incluisse tantos estudos primarios
ficaria exaustiva, tornando inviavel o desenvolvimento de uma discussao da aplica-
¢ao da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa em cada estudo, o que é um
dos objetivos desse estudo. Além disso, a brevidade do género artigo nao permite
uma explicagao tao detalhada da metodologia utilizada quanto uma dissertacao de

mestrado ou tese de doutorado.

22 etapa: elaboracao do protocolo

Feito isso, passamos a elaboracao do protocolo com os métodos que utilizare-
mos na busca, avaliacao e selecao dos estudos, bem como na coleta, analise, sintese
e apresentacao dos dados. Esses métodos estao descritos, nesta secao, nas etapas

em que serao aplicados.

32 etapa: identificacao e selecao dos estudos primarios

A terceira etapa é a pesquisa, propriamente dita, quando identificamos e, pos-
teriormente, selecionamos os estudos primérios. A pesquisa foi realizada em 2018 e
refeita, para fins de atualizacao, no final do 1° semestre de 2019. Portanto, estudos
publicados apos essa data nao estao contemplados nesta revisao sistematica. Com o
objetivo de identificar todas as teses e dissertacoes que investigaram o fenémeno da
monotongacao de ditongos orais no PB, a pesquisa foi iniciada no site do Catdlogo
de teses e dissertacoes da CAPES, utilizando as palavras-chave: ditongo, ditongos,
ditongos orais, monotongacao, variacao, portugués brasileiro e sociolinguistica.

Nesse site encontramos referéncias de 90% dos estudos, incluindo a informacao
da biblioteca depositaria (da maioria dos estudos). Com essas informagoes fizemos

buscas nas bibliotecas digitais das universidades, onde encontramos boa parte dos



APLICACAO DO METODO COCHRANE 96

trabalhos. Em seguida verificamos suas referéncias bibliograficas — conforme des-
crito no método Cochrane — o que nos forneceu dados de estudos que ainda nao
haviam sido encontrados no catalogo da CAPES, e que, em sua maioria, foram ob-
tidos nas bibliotecas digitais das universidades em que estao depositados. A seguir,
entramos em contato (via E-mail) com os autores dos trabalhos (mais antigos em
sua maioria) que nao estao disponiveis em versao digital e, nos casos em que nao
recebemos retorno dos autores, entramos em contato com as bibliotecas fisicas das
universidades e estas, por sua vez, disponibilizaram os estudos faltantes — numa
versao digitalizada ou impressa. Assim, identificamos um total de dezessete estudos

que estao ordenados, no quadro 2, de acordo com o ano em que foram depositados:
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Titulo Tipo de Autor Ano
trabalho
A reducao do ditongo decrescente  Dissertagao Aliris Santos 1982
na linguagem de migrantes de
origem rural.
O apagamento dos ditongos Dissertacao Denise Aparecida 1990
decrescentes orais no Sofiati de
sudoeste do Parané. Barros Ribeiro
Do latim ao portugués: Dissertacao  Luiz Palladino 1995
revisitando os ditongos. Netto
A monotongacao dos ditongos Dissertacao  Silvio Henrique 1996
orais decrescentes em Curitiba, Cabreira
Florianépolis e Porto Alegre.
O processo de monotongacao Dissertacao Fabiana de 1997
em Joao Pessoa Souza Silva
A alternancia /ei/ - /e/ no Dissertacao ~ Maria Francisca 1999
portugués falado na cidade Ribeiro de
de Caxias, MA. Araijo
A monotongac¢ao na norma Dissertacao Aluiza Alves 2000
culta de Fortaleza de Araijo
A realizacao variavel dos Dissertacao Raquel Lopes 2002
ditongos /ow/ e /ej/ no
portugués falado em Altamira-PA.
Formacao de ditongo em silaba Dissertacao Vera Helena 2004
travada por /s/ na linguagem Dantee de Mello
coloquial gatcha.
Monotongacao dos ditongos Dissertacao  Gerusa Pereira 2004
[aj], [ej], [ow] portugues
falado em Tubarao (SC):
no estudo de casos
Estudo variavel do apagamento  Dissertacao  Solange Carlos 2007
dos ditongos decrescentes de Carvalho
orais na fala de Recife.
Distribuicao geo-sociolinguistica  Dissertacao ~ Maria Adelina 2008
do ditongo [ej] no portugués de Rodrigues de
falado no estado do Para. Farias
A monotongacao do ditongo Dissertagao Eduardo Elisalde 2011

decrescente [ej| em amostra
de recontato de Porto Alegre.

Toledo




APLICACAO DO METODO COCHRANE 98

Titulo Tipo de Autor Ano
trabalho

O Fendmeno da monotongagao nos
ditongos |al,el,ol,ul| na fala dos Tese Carine Haupt 2011
florianopolitanos: uma abordagem
a partir da fonologia de uso e da
teoria dos exemplares.

O ditongo /ej/ nas capitais do Dissertacao  Williane Brasil =~ 2012
norte do Brasil: um estudo dos Santos
geossociolinguistico.

A monotongacao do ditongo /ej/  Dissertagao Marcus Rodney 2016

no falar popular de Fortaleza. Portela Cysne
Estudo da monotongagao dos Dissertacao Bruna Faria 2017
ditongos orais decrescentes Campos de
na fala Uberabense. Freitas

Quadro 2: Estudos primarios identificados

Finalizada a pesquisa iniciamos a selecao dos estudos relevantes de acordo com
os seguintes critérios de elegibilidade: (i) o estudo deve analisar o fenomeno da mo-
notongacao de um ou mais ditongos orais em alguma variedade do portugués falado
no Brasil; (ii) o estudo deve utilizar a metodologia da Sociolinguistica Quantitativa
aplicando uma anélise estatistica aos dados que forneca pesos relativos para cada
um dos fatores que influenciem (favorecendo ou desfavorecendo) a aplicagao da regra
de monotongacao. Nao seria possivel comparar estudos que utilizaram metodologias
diferentes, uma vez que cada metodologia analisa dados diferentes e gera resultados
que nao sao comparaveis com estudos que aplicaram outros métodos de anéalise.

Escolher os pressupostos da Sociolinguistica Variacionista implica, num plano
teorico, reconhecer que existem processos de variacao e de mudanca linguistica de-
correntes de pressoes de natureza social e linguistica. Em um plano pratico, implica
pesquisar e descrever as correlacoes entre uma variavel linguistica e variaveis pre-
visoras linguisticas e sociais. Contudo, as relacoes presentes entre essas variaveis,
dentro de um grupo socialmente complexo, nao sao, necessariamente, ligadas de
forma padronizada. Ou seja, um falante pertencente a um determinado grupo so-

cial pode nao utilizar a variante linguistica caracteristica da maioria dos individuos
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deste grupo. A descricao das correlagoes entre as varidveis é possivel gracas a analise
quantitativa aplicada pela Sociolinguistica.

Apo6s uma leitura dos titulos e resumos, das teses e dissertacoes identificadas
na pesquisa, o estudo de Mello (1994) foi excluido por nao analisar o fenomeno da
monotongacao, foco desta revisao sistemética. A seguir, uma leitura da se¢ao meto-
dologia dos dezesseis trabalhos, potencialmente relevantes, resultou na exclusao de
mais quatro estudos (SANTOS, 1982; RIBEIRO, 1990; PEREIRA, 2004b; HAUPT,
2010) por estes ndo utilizarem a metodologia da Sociolinguistica Quantitativa com a
aplicacao da analise estatistica, conforme especificado no segundo critério de elegibi-
lidade. Assim, foram selecionados doze estudos relevantes, os quais foram incluidos

na revisao sistematica. Tais estudos estao listados no quadro 3.
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Titulo Tipo de Autor Ano
trabalho
Do latim ao portugués: Dissertagao  Luiz Palladino 1995
revisitando os ditongos. Netto
A monotongacao dos ditongos Dissertacao  Silvio Henrique 1996
orais decrescentes em Curitiba, Cabreira
Florianopolis e Porto Alegre.
O processo de monotongacao Dissertacao Fabiana de 1997
em Joao Pessoa Souza Silva
A alternancia /ei/ - /e/ no Dissertacdo  Maria Francisca 1999
portugués falado na cidade Ribeiro de
de Caxias, MA. Araijo
A monotongacao na norma Dissertacao Aluiza Alves 2000
culta de Fortaleza de Aratjo
A realizacao variavel dos Dissertacao Raquel Lopes 2002
ditongos /ow/ e /ej/ no
portugués falado em Altamira-PA.
Estudo variavel do apagamento  Dissertacao  Solange Carlos 2007
dos ditongos decrescentes de Carvalho
orais na fala de Recife.
Distribuicao geo-sociolinguistica ~ Dissertacao ~ Maria Adelina 2008
do ditongo [ej] no portugués de Rodrigues de
falado no estado do Para. Farias
A monotongacao do ditongo Dissertacao Eduardo Elisalde 2011
decrescente [ej| em amostra Toledo
de recontato de Porto Alegre.
O ditongo /ej/ nas capitais do Dissertacao ~ Williane Brasil 2012
norte do Brasil: um estudo dos Santos
geossociolinguistico.
A monotongacao do ditongo /ej/  Dissertagdo  Marcus Rodney 2016
no falar popular de Fortaleza. Portela Cysne
Estudo da monotongacao dos Dissertacao Bruna Faria 2017

ditongos orais decrescentes
na fala Uberabense.

Campos de
Freitas

Quadro 3: Estudos primarios selecionados

Na secao 3.3 apresentamos os estudos primarios incluidos na revisao sistemé-

tica, discorrendo, brevemente, sobre os pressupostos teérico-metodolégicos que os

embasam.
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4* etapa: coleta de dados

Na quarta etapa, coletamos os dados que devem ser considerados na anélise.
A fim de eliminar um viés decorrente da auséncia de resultados de estudos, tomamos
o cuidado de extrair os resultados de cada estudo de forma integral e seguindo uma
mesma ordem de coleta: (i) o tipo de ditongo analisado; (ii) a regiao geografica
abrangida no estudo; (iii) o percentual de aplica¢ao da regra de monotongagao, bem
como o tamanho da amostra analisada (total de ocorréncias); (iv) as variaveis previ-
soras (independentes), linguisticas e sociais, controladas na analise; (v) as variaveis
previsoras selecionadas, como sendo significativas, para a aplicacao da regra de mo-
notongagao de cada ditongo analisado; e (vi) os niveis (fatores) componentes das
variaveis significativas, em cada estudo incluido na revisao sisteméatica, bem como o
percentual de aplicacao da regra diante de cada fator seguido de seu peso relativo.
Fatores que apresentaram knockout3 foram excluidos das analises, pelos autores dos
estudos, devido ao fato de que o Varbrul/Goldvarb nao trabalha com regras cate-
gobricas, nao obstante, quando tais resultados sao relatados nos estudos, também
foram coletados nessa etapa. As tabelas e quadros utilizados para a apresentacao
dos dados extraidos seguem um mesmo padrao de layout. Os dados coletados sao

apresentados no capitulo 4 desta dissertacao.

52 etapa: avaliacao critica da aplicacao da metodologia da Sociolin-
guistica Quantitativa nos estudos primarios

Na quinta etapa, no capitulo 5, realizamos a principal modificacao no método
Cochrane, de forma a adaptéi-lo para elaborar uma revisao de estudos fonologicos
pautados na Sociolinguistica. Em vez de uma anélise de risco de viés, nesta etapa,
analisamos a aplicacao, nos estudos primarios incluidos nesta revisao sistematica,
de cada passo da metodologia da Sociolinguistica Quantitativa, nomeadamente: (i)
identificagdo da variavel linguistica (resposta) e das possiveis varidveis previsoras
(fatores que possam influenciar a escolha de uma das variantes da variavel resposta);
(ii) selecao da comunidade de fala e dos informantes; (iii) coleta de dados (trabalho

de campo); (iv) andlise quantitativa e apresentacao dos dados; e (v) interpretagao

3 Knockout ocorre, no Varbrul/Goldvarb, quando uma regra é categorica, ou seja, é apli-
cada em 100% dos casos em determinado contexto.
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dos resultados e anélise dos fatores que influenciam o uso de uma das variantes
da varidvel resposta. Propomos, dessa forma, uma discussao sobre a aplicacao do
método, incluindo as ferramentas utilizadas, em trabalhos sociolinguisticos. Nessa
etapa ainda é possivel excluir estudos, no entanto, isso nao foi necessario, pois todos

os estudos selecionados atendem os requisitos basicos preestabelecidos.

62 etapa: analise e sintese dos dados

Nesta etapa, no capitulo 6, agrupamos os dados por tipo de ditongo estu-
dado: [aj], [ej] e [ow] e desenvolvemos o estudo comparativo. Em cada um dos trés
agrupamentos comparamos e analisamos (i) os percentuais de aplicacdo da regra de
monotongacao, considerando a cidade ou cidades abrangidas pelo estudo, quando
utilizamos medidas estatisticas de tendéncia central (média aritmética) e de disper-
sdo (desvio absoluto e desvio médio absoluto). Apesar de o método nao especificar
a utilizacao dessas medidas, as utilizamos com a finalidade de calcular uma taxa
média de aplicacao da regra de monotongacao e, ao mesmo tempo, evidenciar a va-
riabilidade presente nos dados; (ii) as variaveis testadas e selecionadas como sendo
significativas em, aproximadamente, 40% dos estudos — a fim de que dispuséssemos
de dados com os quais cada resultado pudesse ser comparado; e (iii) o efeito dos
fatores componentes das variaveis significativas, fornecido pelo peso relativo de cada
fator, em cada estudo. As tabelas, utilizadas para a apresentacao dos dados, seguem
um mesmo padrao de layout. Nao sintetizamos os dados por meio de uma meta-
analise devido & falta de homogeneidade entre os estudos primarios, dado que alguns
deles analisam dados de fala obtidos de entrevistas sociolinguisticas de fala espon-
tanea, mas outros utilizam didlogos entre dois informantes (D2), elocucoes formais
(EF) (PALLADINO NETTO, 1995; ARAUJO, 2000; CYSNE, 2016), e questiona-
rios (FARIAS, 2008; SANTOS, 2012). Além disso, os estudos consideram, em suas
andlises estatisticas, diferentes variaveis previsoras. Por fim, mesmo quando os estu-
dos analisam as mesmas varidveis previsoras, em alguns casos, estas sao codificadas
de forma diferente em cada um deles. Enquanto um trabalho analisa a variavel
previsora Classe gramatical da palavra, por exemplo, organizando-a em dois fato-
res (verbo e nao-verbo) (TOLEDO, 2011), outros trabalhos organizam essa mesma

variavel em quatro fatores (substantivo, adjetivo, numeral e verbo) (FARIAS, 2008;



ESTUDOS PRIMARIOS INCLUIDOS NA REVISAO SISTEMATICA: O corpus 103

SANTOS, 2012). Contudo, ao final de cada andlise apresentamos uma sintese dos
dados analisados elaborando, desse modo, um quadro unificado da monotongacao

de cada ditongo oral ([aj], [ej] e [ow]) no PB.

72 etapa: interpretacao dos resultados e conclusoes
Finalmente, na sétima etapa, no capitulo 7, apresentamos as conclusoes da

revisao sistemética tecendo as consideragoes finais.

3.3 Estudos primarios incluidos na revisao
sistematica: o corpus

Os estudos primérios selecionados, que constituem nosso corpus, sao disser-
tacoes de mestrado, defendidas em universidades brasileiras, entre 1995 e 2017,
que investigam o fendémeno da monotongacao de ditongos orais no PB a partir dos
pressupostos tedrico-metodologicos da Sociolinguistica Variacionista (WEINREICH;
LABOV; HERZOG, 1968; LABOV, 1972; CEDERGREN; SANKOFF, 1974; ROUS-
SEAU; SANKOFF, 1978; LABOV, 1994, 2001). Nao porque tenhamos delimitado a
selecao dos estudos a esse periodo, mas devido ao fato de nao haver dissertagoes ou
teses anteriores a esse periodo que atendessem aos critérios de elegibilidade preesta-
belecidos na 2* etapa da revisdo sistematica: (i) o estudo deve analisar o fenémeno
da monotongacao de um ou mais ditongos orais em alguma variedade do portugués
falado no Brasil; (ii) o estudo deve utilizar a metodologia da Sociolinguistica Quan-
titativa aplicando uma analise estatistica aos dados que forneca pesos relativos para
cada um dos fatores que influenciem (favorecendo ou desfavorecendo) a aplicacao da
regra de monotongacao. Ademais a pesquisa foi finalizada no 1° semestre de 2019,
quando o ultimo trabalho disponivel era o de Freitas (2017). Por fim, selecionamos
apenas dissertacoes de mestrado, em razao de nenhuma tese de doutorado atender
aos critérios de elegibilidade supracitados.

Nos estudos primarios incluidos nesta revisao sistemaética, o trabalho é iniciado
com a selecao da variavel linguistica a ser analisada — a realizagao varidvel de um,
ou mais ditongos orais, que possui duas variantes: o ditongo, propriamente dito e o

monotongo —, em seguida a comunidade de fala é escolhida e as variaveis previsoras
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(independentes) linguisticas e sociais sao definidas, de acordo com o conhecimento
do linguista a respeito do fendmeno que esta sendo estudado. Geralmente, as varia-
veis previsoras sociais consideradas sao Sezxo, Faira etdria e Nivel de escolaridade
dos informantes e as varidveis previsoras linguisticas sao Contexto fonoldgico pre-
cedente, Contexrto fonoldgico sequinte, Tonicidade da silaba que contém o ditongo,
Classe gramatical da palavra, Numero de silabas da palavra e Natureza morfoldgica
do ditongo, entre outras, a depender do estudo. Os dados de fala, da comunidade
eleita, geralmente, sao obtidos por meio de entrevistas gravadas e os informantes
sao estratificados de acordo com fatores sociais, comumente, género, faixa etaria, e

escolaridade, conforme exemplificam as figuras 3.1 e 3.2.

8 informantes por Capital

Homens (4) Mulheres (4)

@ ) Q) &)
Faixa etana: Faixa etania: Faixa etana Faixa etana
18 - 30 anos 50 - 65 anos 18 - 30 anos 50 - 65 anos
)] (1) (1) 6y (6] M ) @
| Ens Sup. | ] Ens. Fund. ‘ [ Ens. Sup | | Ens. Fund l I Ens.Sup. l l Ens.Fun I I Ens. Sup. I I Ens. Fund l

Figura 3.1: Esquema de estratificacao de informantes
Fonte: Santos (2012).
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] FAIXA ETARIA
ESCOLARIZACAO
15a29| 30a49 Acima de 50
Ensino Fundamental Completo 2 2 2
Ensino Médio Completo 2 2 2
Ensino Superior Incompleto 2 2 2
Ensino Superior Completo. 2 2 2
TOTAL 24 informantes

Figura 3.2: Quadro de estratificacao de informantes.
Fonte: Freitas (2017).

De forma prética, o método da Sociolinguistica Quantitativa, empregado nos
estudos primarios, realiza a analise de uma regra varidvel. Cada regra controla uma
variavel linguistica binaria (variavel resposta) denominada, na Sociolinguistica, va-
ridvel dependente quanto as suas possiveis realizacoes, chamadas variantes. Como
a variavel dependente, realizagao variavel de um ditongo, é controlada pela regra
variavel de monotongacao, quando a regra ¢ aplicada o ditongo é reduzido a um
monotongo, ou vogal simples e quando nao é aplicada, o ditongo é realizado, inte-
gralmente. As variaveis linguisticas (como Contexto fonoldgico sequinte e Tonicidade
da silaba) e sociais (como Sexo e Faiza etdria dos informantes) que influenciam, de
alguma forma, a aplicacao da regra, sao as variaveis previsoras, denominadas va-
ridveis independentes, ou grupo de fatores, que, por sua vez, possuem dois ou mais
niveis, chamados fatores, que as compoem (os fatores da variavel Tonicidade da
silaba, por exemplo, sdo: dtona e tonica). O modelo estatistico de regressao logis-
tica, empregado pela Sociolinguistica, verifica e quantifica a relevancia e o efeito dos
fatores, das variaveis independentes, na aplicacao da regra variavel. O método da
Sociolinguistica Quantitativa estd exposto com maior riqueza de detalhes na se¢ao
2.3.

A modelagem estatistica é realizada pelo pacote de programas Varbrul (Va-
riable Rules Analysis) — ou uma de suas versoes como o Goldvarb X — que analisa
regras variaveis quantificando o efeito dos fatores das variaveis previsoras (indepen-

dentes) selecionadas, como sendo significativas para a aplicacao da regra variavel de
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monotongacao, por meio de uma regressao logistica. O valor do efeito de cada fator,
calculado numa escala de probabilidade, é chamado, na Sociolinguistica, de peso
relativo. A anéalise estatistica, nesse software, considera, simultaneamente, todas
as variaveis previsoras que o pesquisador esteja testando, desde que tais variaveis
sejam categoricas.

Em suma, o Varbrul / Goldvarb permite a obtengao de dados estatisticos
que possibilitam a apresentacao de uma selecao das varidveis significativas para
a aplicacdo de uma regra variavel. Entretanto, atualmente, ha outros softwares
mais indicados para efetuar esse tipo de andlise, como o Rbrul e o R, posto que,
diferentemente desses dois programas, as versoes do Varbrul nao estao equipadas
para analisar variaveis previsoras de efeitos aleatorios, como o Informante e o Item
lezical. Na secao 2.5 tratamos, mais detidamente, da utilizacao do Varbrul, do Rbrul
e do R para realizacao de andlises estatisticas de dados linguisticos.

Com isso, apresentamos a referéncia completa das doze dissertagoes incluidas

nesta revisao sistemaéatica:

1. PALLADINO NETTO, Luiz. Do latim ao portugués: revisitando os ditongos.
155 f. Dissertagao (Mestrado em Filologia Roménica) — Faculdade de Letras,
Universidade Federal do Rio de Janeiro, Rio de Janeiro, 1995.

2. CABREIRA, Silvio Henrique. A monotongacao dos ditongos orais decrescen-
tes em Curitiba, Floriandpolis e Porto Alegre. 115 f. Dissertagao (Mestrado
em Letras) — Pontificia Universidade Catélica do Rio Grande do Sul, Porto

Alegre, 1996.

3. SILVA, Fabiana de Souza. O processo de monotongacao em Jodo Pessoa. 127 f.
Dissertacao (Mestrado em Lingua Portuguesa) — Centro de Ciéncias Humanas,

Letras e Artes, Universidade Federal da Paraiba, Joao Pessoa, 1997.

4. ARAUJO, Maria Francisca Ribeiro. A alterndncia /ei/ - /e/ no portugués
falado na cidade de Cazias, MA. 138 f. Dissertagao (Mestrado em Linguistica)
— Instituto de Estudos da Linguagem, Universidade Estadual de Campinas,

Campinas, 1999.
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10.

11.

12.

. ARAUJO, Aluiza Alves. A monotongacio na norma culta de Fortaleza. 113

f. Dissertacdo (Mestrado em Linguistica) — Universidade Federal do Ceara,

Fortaleza, 2000.

LOPES, Raquel. A realizag¢io varidvel dos ditongos [ow] e [ej] no portugués
falado em Altamira-PA. 97 f. Dissertagdo (Mestrado em Linguistica) — Uni-
versidade Federal do Para, Belém, 2002.

CARVALHO, Solange Carlos. FEstudo wvaridvel do apagamento dos ditongos
decrescentes orais na fala de Recife. 104 f. Dissertagao (Mestrado em Linguis-

tica) — Universidade Federal de Pernambuco, Recife, 2007.

FARIAS, Maria Adelina Rodrigues. Distribuicao geo-sociolinguistica do di-
tongo no portugués falado no estado do Pard. 151 f. Dissertagdo (Mestrado
em Linguistica) — Instituto de Letras e Comunicacao, Universidade Federal do

Para, Belém, 2008.

. TOLEDO, Eduardo Elisalde. A monotongacio do ditongo decrescente [ej]

em amostra de recontato de Porto Alegre. 109 f. Dissertagao (Mestrado em

Letras) — Universidade Federal do Rio Grande do Sul, Porto Alegre, 2011.

SANTOS, Williane Brasil. O ditongo /ej/ nas capitais do norte do Brasil:
um estudo geossociolinguistico. 124 f. Dissertacao (Mestrado em Linguistica)
— Instituto de Letras e Comunicagao, Universidade Federal do Para, Belém,

2012.

CYSNE, Marcus Rodney Portela. A monotongacao do ditongo [ej] no falar
popular de Fortaleza. 103 f. Dissertagdo (Mestrado em Linguistica Aplicada)
— Universidade Estadual do Ceara, Fortaleza, 2016.

FREITAS, Bruna Faria Campos. Estudo da monotongacao dos ditongos orais
decrescentes na fala uberabense. 78 f. Dissertacao (Mestrado em Linguistica e
Lingua Portuguesa) — Faculdade de Ciéncias e Letras, Universidade Estadual

Paulista "Jualio de Mesquita Filho", Araraquara, 2017.
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Cada um desses estudos primarios analisa uma variedade local do PB, isto é, se
dedica a uma cidade, regiao ou estado. Inclusive, nove das doze dissertacoes selecio-
nadas estudam uma variedade do PB em apenas uma area municipal (cf. quadro 4).
Dessa forma, os resultados sao especificos para uma determinada area territorial do
pais e nao sao relacionados, de forma sistematica, a resultados de estudos realizados
em outras localidades, o que enfatiza a importancia desta revisao sistemaéatica a qual
retine e unifica informacoes, dispersas nesses trabalhos, possibilitando que facamos
generalizagoes sobre o fendmeno da monotongacao dos ditongos orais analisados. O

quadro 4 aponta as areas geograficas abrangidas nessas dissertagoes:
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Local Area geografica
Titulo do estudo elencado abrangida
no estudo no estudo
A monotongacao dos ditongos Curitiba-PR Municipais
orais decrescentes em Curitiba, Floriandpolis-SC
Florianépolis e Porto Alegre. Porto Alegre-RS
A monotongacao do ditongo Porto Alegre-RS Municipal
decrescente [ej| em amostra
de recontato de Porto Alegre.
Do latim ao portugués: Rio de Janeiro-RJ Municipal
revisitando os ditongos.
Estudo da monotongacao dos Uberaba-MG Municipal
ditongos orais decrescentes
na fala Uberabense.
O processo de monotongacao Joao Pessoa-PB Municipal
em Joao Pessoa.
A alternancia /ej/ - /e/ no Caxias-MA Municipal
portugués falado na cidade
de Caxias-MA.
A monotongac¢ao na norma culta Fortaleza-CE Municipal
de Fortaleza.
A monotongacao do ditongo /ej/ Fortaleza-CE Municipal
no falar popular de Fortaleza.
Estudo variavel do apagamento Recife-PE Municipal
dos ditongos decrescentes orais
na fala de Recife.
Boa Vista-RR,
O ditongo /ej/ nas capitais do Belém-PA, Municipais
norte do Brasil: um estudo Macapa-AP,
geossociolinguistico. Manaus, AM,
Porto Velho-RO
e Rio Branco-AC
A realizagao variavel dos Altamira-PA Municipal
ditongos |ow]| e [ej] no portugués
falado em Altamira-PA.
Distribuicao geo-sociolinguistica Para Estadual

do ditongo [ej] no portugués
falado no estado do Para.

Quadro 4: Area geografica abrangida nos estudos
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3.4 Sintese do capitulo

Neste capitulo apresentamos a metodologia da revisao sistematica, um tipo de
estudo que retine, de forma organizada, os resultados de varias pesquisas, a fim de
responder a uma pergunta de pesquisa especifica. Descrevemos, especificamente, o
método Cochrane — desenvolvido para elaboragao de revisoes sisteméticas na area da
saide — que consiste em aplicar métodos explicitos e sistematizados para identificar
e selecionar estudos relevantes, bem como avaliar a validade, coletar e analisar os
dados dos estudos selecionados (HIGGINS et al., 2019).

A seguir, explicitamos como o método Cochrane é aplicado, com algumas adap-
tacoes, para trabalhar com estudos sociolinguisticos, no presente estudo, seguindo
as sete etapas: 1* Formulacao da pergunta de pesquisa; 2* elaboracao do protocolo;
3% identificacao e selecao dos estudos primarios; 4* coleta de dados; 5* avaliacao
critica dos estudos, quando proporemos uma discussao sobre a aplicacao do método
da Sociolinguistica Quantitativa; 6* andlise e sintese dos dados; 7% interpretacao dos
resultados e conclusoes.

Por fim, apresentamos os estudos primarios selecionados pela revisao siste-
matica: dissertagoes de mestrado — dado que nenhuma tese atendia os critérios de
elegibilidade preestabelecidos — que investigam a monotongacao de ditongos orais
no PB, utilizando o método da Sociolinguistica Quantitativa. Mostramos que esses
trabalhos analisam uma variedade local do PB, isto é, se dedicam a uma cidade ou
regiao, assim, seus resultados sao especificos para uma determinada area geografica
do pais, o que enfatiza a importancia desta revisao sistematica que retne e unifica
informagoes, dispersas nesses estudos, possibilitando que facamos generalizacoes so-

bre o fendmeno em anélise.



Capitulo 4

COLETA DE DADOS

Neste capitulo, apos descrevermos o processo da coleta de dados, apresenta-
mos os dados extraidos de cada um dos estudos primarios contemplados por esta
revisdo sistematica, os quais serao utilizados na anéalise. A fim de eliminar um viés
decorrente da auséncia de resultados de estudos, tomamos o cuidado de extrair os
resultados de cada estudo de forma integral e seguindo uma mesma ordem de co-
leta: (i) o tipo de ditongo analisado; (ii) regiao geografica abrangida no estudo; (iii)
o percentual de aplicacao da regra de monotongacao, considerando o tamanho da
amostra analisada (total de ocorréncias); (iv) variaveis previsoras (independentes),
linguisticas e sociais, testadas/controladas na analise; (v) as varidveis previsoras se-
lecionadas, como sendo significativas, para a aplicacao da regra de monotongacao
dos ditongos analisados; e (vi) os fatores componentes das variaveis significativas, a
taxa percentual de aplicacao da regra de monotongacao, diante de cada um desses
fatores, e seu peso relativo.

Dedicamos uma secao, deste capitulo, aos dados de cada estudo primario. Em
cada secao, apos uma breve descricao da analise realizada nos estudos, apresentamos
os dados referentes aos itens (i), (ii), (iii), (iv) e (v), e uma tabela, com os resultados
obtidos, que inclui os dados do item (vi), nomeadamente, os fatores que compoem
as varidveis significativas, a taxa percentual de aplicacao da regra de monotongacao
para cada um desses fatores, e seu peso relativo.

Fatores que apresentaram knockout foram excluidos das anélises, pelos autores
dos estudos, devido ao fato de que o Varbrul / Goldvarb nao trabalha com regras

categoricas e, portanto, seus resultados, apresentados nas tabelas, nao incluem tais
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fatores. Todavia, quando tais dados sao relatados nos estudos, também foram co-
letados nesta etapa e sao apresentados apos as tabelas com os resultados referentes
aos fatores das varidveis relevantes. A seguir, na secao 4.13 os dados referentes
aos itens (i), (ii), (iii), (iv) e (v), descritos nas sinteses, também sdo resumidos e
apresentados em quadros e tabelas que seguem um mesmo padrao de layout.
Nessas tabelas e quadros, os resultados de analises preliminares ou iniciais,
que analisam mais de um tipo de ditongo, simultaneamente, num tnico modelo
estatistico (CABREIRA, 1996; SILVA, 1997; ARAUJO, 2000; CARVALHO, 2007)
nao sao comtemplados. Dadas as especificidades de cada ditongo oral decrescente,
consideramos apenas os resultados obtidos a partir de anilises individuais de cada
tipo de ditongo — o que, a excegdo do estudo de Carvalho (2007), é realizado em
todos os trabalhos — outrossim, na 6* etapa desta revisao sistematica, os dados
extraidos serao agrupados e analisados de acordo com o tipo de ditongo ([aj], [ej] e

low]). Com isso, vamos aos dados coletados.

4.1 O estudo de Palladino Netto (1995)

Palladino Netto (1995) realiza um estudo do comportamento dos ditongos [ej] e
|ow| na fala culta carioca utilizando uma amostra de 18 entrevistas, que compunham
o arquivo do projeto de Estudo da Norma Linguistica Urbana Culta do Rio de Ja-
neiro (NURC-RJ), nas modalidades: Dialogo entre Dois Informantes (D2), Didlogo
entre Informante e Documentador (DID) e Elocucao Formal (EF). Os dados foram
coletados durante a década de 1970 e todos os informantes eram nativos do Rio de
Janeiro. Além disso, possuiam formacao de nivel superior completa, eram filhos de
pais brasileiros e tinham 25 anos ou mais. Dessas entrevistas foram retiradas 2514
ocorréncias, sendo 1427 do ditongo [ej|, com a monotongacao ocorrendo em 46,8%
(668/1427) dos casos, e 1087 de |ow|, com a monotongacao detectada, em média,

em 87% (945/1087) das vezes. A andlise considerou nove variaveis independentes!

L' A nomenclatura empregada para denominar as variaveis previsoras (independentes), em
cada estudo primério, serd mantida, nas sinteses, conforme aparecem em cada estudo
primario.
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linguisticas, uma situacional e trés sociais: Tipo de ditongo, Ponto e Modo de arti-
culagao do contexto fonoldgico precedente, Ponto e Modo de articulacdo do contexto
fonoldgico sequinte, Extensao da palavra (ntimero de silabas), Posi¢ao do ditongo
em relagdo o silaba tonica, Posi¢ao do ditongo na estrutura interna da palavra (na-
tureza morfologica), Posicao do ditongo em rela¢io a frase, Tonicidade da silaba,
Velocidade da elocugao, Tipo de elocugao (registro), Localiza¢ao da residéncia, Sexo
e Faiza etdria dos informantes. As variaveis selecionadas, como relevantes, para a
monotongacdo de |ej| foram: Modo de articulagcio do segmento sequinte, Velocidade
da elocucao, FExtensao da palavra, Faiza etdria, Tonicidade da silaba e Natureza
morfoldgica. As variaveis relevantes para a monotongacao do ditongo [ow]| foram:
Tipo de elocucao, Velocidade da elocucao e Localizacao da residéncia dos informan-

tes. A tabela 4.1 apresenta os resultados obtidos no estudo, para cada ditongo.2

2 Nas tabelas e quadros, a nomenclatura das variaveis independentes foi revisada de forma
a padronizar os dados extraidos e otimizar a anélise realizada no capitulo 6. Variaveis
nomeadas como Contexto fonético sequinte, Segmento sequinte, Segmento fonético subse-
quente, Contexto fonoldgico sequinte e Contexto fonoldgico posterior, por exemplo, foram
todas renomeadas como Contexto segquinte.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe 98% (592/606) 98
Fricativas 50% (52/103) 11
Nasais 27% (3/11) .02
Oclusivas 7% (18/251) .01
Velocidade da fala
Rapida 66% (177/270) .85
Média 41% (439/1067) A3
Lenta 58% (52/90) .16
Tonicidade
Pretonica 57% (51/90) .81
8 Postonica 43% (9/21) a7
Ténica 46% (608,/1316) AT
Natureza morfolégica
Radical 53% (424,/798) .65
Sufixo 41% (244/589) 31
Nimero de silabas
Dissilaba 18% (55/310) 67
Tissilaba 61% (439/720) A7
Polissflaba 72% (174/241) 38
Faixa etaria
IT (36-55 anos) 50% (279/562) .62
I (25-35 anos) 47% ( 180/380) .5b
IIT (=55 anos) 43% (209/485) 33
Tipo de registro
D2 97% (344/354) 73
DID 94% (285/304) 42
EF 86%(316/369) 34
Velocidade da fala
[ow] Média 91% (642/705) .52
Lenta 73% (51/70) 27
Localizacao da residéncia
Norte 95% (274/288) .66
Suburbana 91% (71/78) AT
Sul 87% (364,/423) 40

Tabela 4.1: Resultados do estudo de Palladino Netto (1995) - ditongos [ej] e [ow]

No caso da variavel Numero de silabas, na anélise do ditongo [ej], houve um
bloqueio categoérico da aplicagao da regra de monotongacao em palavras monossila-
bas. Na analise da atuacao da variavel Natureza morfoldgica na monotongacao de

lej], o autor aponta que quanto aos sufixos derivacionais, o mais recorrente, no qual
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lej] ocorre, é o sufixo -eiro (a) que favorece a monotongacao, devido a presenca do
tepe [r], que em contexto fonoldgico seguinte ao ditongo, favorece a aplicagdo da
regra. Quanto a variavel Velocidade da fala, na andlise de [ow|, a monotongacao foi

categorica no contexto de velocidade rdpida.

4.2 O estudo de Cabreira (1996)

Cabreira (1996) analisa a monotongacao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow] em
trés capitais do Sul do Brasil: Curitiba-PR, Florian6polis-SC e Porto Alegre-RS. A
amostra utilizada faz parte do projeto Variacao Linguistica na Regidao Sul do Brasil
(VARSUL), cujo banco de dados incluia 288 entrevistas. Desse total o autor sele-
cionou 36, sendo 12 de cada uma das trés capitais. Essa amostra é constituida por
9753 ocorréncias que foi estudada em duas etapas. Num estudo preliminar foram
analisadas 3765 ocorréncias, sendo: (i) 1512 de [e]j], com uma taxa de monotongagao
de 32% (483/1512); (ii) 1037 de [aj] com a monotongacao constatada em apenas 4%
(46/1037); e (iii) 1215 de [ow] com uma taxa de monotongacao de 96% (1168/1215).
Na anélise preliminar foram testadas, para os trés tipos de ditongo, as variaveis in-
dependentes linguisticas: Contexto fonético precedente, Contexto fonético sequinte,
Natureza morfologica do ditongo e Tonicidade da silaba. Dessas varidveis, a tnica
que apresentou resultados expressivos, sendo selecionada como relevante para a mo-
notongacao dos ditongos, foi o Contexto fonético sequinte.

Na segunda etapa, realiza-se a andlise definitiva observando-se 5988 ocorrén-
cias divididas em trés grupos: (i) [ej| seguido de [¢] em que a monotongacao é
constatada em 98% (1315/1344) das ocorréncias; (ii) [ej] e [aj] seguidos de [[] ou
[3], uma vez que [aj] s6 ocorre diante de [f], com uma taxa de monotongagao de
66% (569/858); e (iii) ditongo [ow]|, com uma taxa de aplicacdo da regra de 96%
(3622/3786), sendo 96% (1168/1215) em Porto Alegre-RS, 96% (1365/1427) em
Florianopolis-SC e 95% (1089/1144) em Curitiba-PR. Nessa etapa as varidveis in-
dependentes testadas para [e]j| e [aj] seguidos de [[] e [3] foram: Vogal do ditongo,
Sonoridade do elemento sequinte ao ditongo, Posicao do elemento sequinte quanto a

silaba, Tonicidade da silaba e Natureza morfoldgica do ditongo. Para |ej] seguido de
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|c] foram: Tonicidade da silaba e Natureza morfoldgica do ditongo, e para o ditongo
|ow| testou-se: Contezto fonético sequinte, Tonicidade da silaba, Estrutura profunda
do ditongo (considerando que ha ditongos verdadeiros e falsos, sendo os falsos aque-
les formados pela transformacao da lateral em um glide: [w]) e Valor fonemdtico
do ditongo (status fonologico: quando o ditongo é fonologico a monotongacao pode
resultar numa forma idéntica a outra forma presente na lingua). As variaveis soci-
ais: Idade, Grau de escolaridade e Sexo dos informantes, bem como a Localizacao
geogrdfica (Porto Alegre, Florianopolis e Curitiba), foram testadas na andlise dos
trés grupos de ditongos.

Para a monotongacao dos ditongos [aj] e [ej] seguidos por [f] e [3] o estudo sele-
cionou, como relevantes, as seguintes varidveis independentes: Posi¢ao do elemento
sequinte quanto a silaba, Grau de escolaridade, Sonoridade do elemento sequinte,
Sexo e Variedade geogrifica. No caso do ditongo [ej| seguido por [c| foram sele-
cionadas as seguintes varidveis: Natureza morfologica, Grau de escolaridade, Sero
e Variedade geogrdfica. Para a monotongacdo do ditongo [ow]| foram relevantes as
variaveis: Tonicidade de silaba, Valor fonemdtico do ditongo e Grau de escolaridade
do informante.

A tabela 4.2 apresenta os resultados obtidos por Cabreira (1996) apenas na
analise do ditongo [ow], o tinico tipo de ditongo analisado de forma individual, sem
qualquer condicionamento de Contexto fonético sequinte, visto que, os resultados da
analise dos dois primeiros grupos analisados ([ej| seguido por [c] e ditongos [aj| e
lej] seguidos por [f] e [3]) ndo sdo comparaveis com os dados coletados nos demais
estudos. Na tabela 4.2, o fator Derivados de tonicas, da variavel Tonicidade, refere-
se a itens derivados de palavras, nas quais o ditongo [ow| estava na silaba tonica

como, por exemplo, a palavra acougueiro derivada de acougue.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Tonicidade
Tonica 99% (3205/3241) .56
Derivados de tonicas 75% (95/126) .26
Atona 7% (322/419) 16
Status fonolbgico
[ow] Nao-fonologico 95% (3045/3189) .52
Fonologico 97% (577/597) 40
Escolaridade
Ginésio (8 anos) 97% (1304/1341) .58
Primaério (4 anos) 96% (1277/1336) 51
2° grau (11 anos) 94% (1041/1109) .39

Tabela 4.2: Resultados do estudo de Cabreira (1996) - ditongo [ow]

O estudo de Cabreira (1996) verificou uma manutengao categorica do ditongo

|ow] quando este era formado pela transformacio da lateral em um glide ([w]).

4.3 O estudo de Silva (1997)

Silva (1997) investiga a monotongacao dos ditongos orais |aj|, |ej| e [ow] em
Joao Pessoa a partir de uma amostra do corpus do projeto Variacao Linguistica no
Estado da Paraiba (VALPB), formada por sessenta entrevistas nas quais se verifi-
cou um total de 12590 ocorréncias, com uma taxa geral de aplicacao da regra de
monotongacao de 58% (7242/12590), sendo 99% (4900/4967) para o ditongo [ow],
44% (2150/4902) para [ej], e 8% (209/2738) para [aj|. Inicialmente, a autora realiza
uma andlise geral controlando dez variaveis independentes, sendo sete linguisticas
(Contexto fonologico sequinte, Valor fonemdtico do ditongo, Posi¢do do elemento
sequinte quanto a silaba, Vogal do ditongo, Natureza morfologica do ditongo, Toni-
cidade da silaba e Contexto fonoldgico precedente) e trés sociais (Fuiza etdria, Grau
de escolaridade e Sexo dos informantes). Dessas variaveis foram selecionadas como
relevantes: Vogal do ditongo, Contexto fonoldgico sequinte, Natureza morfoldgica e
Contexto fonoldgico precedente.

Na sequéncia, o estudo analisa os ditongos individualmente, considerando as



O ESTUDO DE SILVA (1997) 118

mesmas variaveis, sendo que, para a monotongacdo de [aj|, foram relevantes as se-
guintes variaveis: Contexto fonoldgico sequinte, Escolaridade, Contexto fonoldogico
precedente, Tonicidade da silaba e Sexo dos informantes. Quanto & monotongacao
de [ej], as variaveis selecionadas foram: Contexto fonoldgico sequinte, Natureza mor-
foldgica, Grau de escolaridade, Tonicidade da silaba e Valor fonemdtico do ditongo.
No caso do ditongo [ow], as variaveis relevantes, para a aplicacao da regra, foram:
Tonicidade da silaba, Contexto fonoldgico sequinte, Contexto fonologico precedente
e Fscolaridade dos informantes. A tabela 4.3 apresenta os resultados para cada tipo

de ditongo analisado.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Fricativa [[] 91% (182/199) 89
Lateral [1] 25% (2/8) 12
Fricativa [x] 19% (25,/134) 07
Escolaridade
Analfabeto 11% (52/471) 85
Primério (4 anos) 9% (47/525) 70
2° grau (8 anos) 6% (34/532) .39
Universitario (>11 anos) 7% (34/507) .35
Ginasio (11 anos) 6% (42/703) .26
aj] Contexto precedente
Oclusiva [k] 47% (17/36) .90
Fricativa [f] 93% (13/14) 86
Oclusiva |b] 55% (131/237) 78
Oclusiva |p] 11% (48/426) .29
Tonicidade
Pretonica 48% (79/164) 93
Tonica 5% (130/2574) 46
Sexo
Feminino 6% (95/1504) .61
Masculino 9% (114/1234) 37
Contexto seguinte
Vibrante [t] 98% (1687/1714) 99
Fricativa [[] 95% (350/367) 93
Fricativa [3] 72% (38/53) 69
Oclusivas [g] 39% (7/18) .33
Vogal baixa [a] 12% (36/308) 15
Oclusivas [t 2% (25/1629) .01
Vogal média [o] 1% (4/296) .01
Natureza morfolégica
. Radical 56% (1445/2577) 70
e Sufixo 30% (705/2325) 28
Status fonologico
Fonologico 3% (3/111) .80
Nao fonologico 45% (2147/4791) 49
Escolaridade
Nio escolarizados 45% (1845/4136) .55
Escolarizados 40% (305/766) 24
Tonicidade
Pretonica 55% (296/542) 67
Tonica 43% (1854/4370) 48
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto precedente

Vibrante [r] 100% (269/270) 71

Vogal baixa |a] 99% (521/526) 67

Nasal [n] 99% (281/283) 57

Oclusiva [d] 99% (1856/1880) 49

Fricativa s 99% (1688/1708) 45

Lateral [l 98% (126/129) 34

vogal alta [i] 89% (56/63) .05

Contexto seguinte

Vogal baixa [a] 99% (646/651) .64

Nasal [m] 99% (569/573) .63

Fricativa [s] 99% (220/223) 49

[ow] Lateral [1] 99% (104/105) A8
Oclusiva |p] 98% (2361/2398) A7

pausa [#] 96% (54/56) .30

Fricativa [v] 92% (185/200) 18

Tonicidade
Tonica 99% (4719/4770) .52
Pretonica 92% (181/197) 17
Escolaridade

Analfabeto 99% (1129/1135) .66

Ginasio (11 anos) 99% (1319/1330) .60

Primario (4 anos) 99% (998/1012) 44

2° grau(8 anos) 98% (694,/706) 42

Universitario (>11 anos) 97% (760/784) .26

Tabela 4.3: Resultados do estudo de Silva (1997) - ditongos [aj], [e]j] e [ow]

Na analise do ditongo [aj], o ditongo foi mantido de forma categorica diante
dos seguintes fatores da variavel Contexto fonoldgico sequinte, [s|, [m], [k|, [v], [d],
[t], [pl, [bl, [4], If], [n], [3], [r], [g], vogais e pausa, e a monotongagao s6 foi verificada
diante da lateral [l] e da fricativa [x| em dois Gnicos itens lexicais: baile e bairro.

Os fatores da variavel Contexto fonoldgico precedente, |m|, [x], [v], [x], [g], [s],
[d], [z], [t], [n] e vogais também foram categoricos em preservar o ditongo. Quanto
a analise da atuacao da variavel Tonicidade da silaba sobre a monotongacao de
|aj], a autora atribui seus resultados, para silabas tonicas, a presenca dos vocabulos
monossilabos pai, vai e sai, nos quais a monotongacao é bloqueada categoricamente.

No caso do ditongo [ej], os fatores [1], [b] [e], [i] e [u], da varidvel Contexto fo-

noldgico sequinte, favoreceram a manutencao do ditongo, de maneira categorica e os
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segmentos [s], [n], [f], [d], [k], [p], [v] € pausa mostraram-se inibidores da aplicagao da
regra, com uma taxa que varia entre 1% e 9%. Ademais, houve uma interagao entre
a variavel Valor fonemdtico do ditongo e a varidvel Contexto fonoldgico sequinte, de
acordo com a autora, a primeira dependendo da segunda.

Quanto a analise de [ow], os fatores, da variavel Contezto fonoldgico seguinte,
lal, 3], [t], If], [x], [/], [£] e |z] foram categoricos em favorecer a aplicagao da regra,
assim como os fatores [m|, [f], [n], [3], [o], [u]. [f] e pausa, da variavel Contezto

fonoldgico precedente.

4.4 O estudo de Aratujo (1999)

Aratjo (1999a) analisa a monotongacao do ditongo [ej] no portugués falado na
cidade de Caxias-MA, utilizando um corpus formado por 24 entrevistas correspon-
dendo a 12 horas de fala das quais foi extraida uma amostra de 1305 ocorréncias,
com a monotongagao sendo verificada em 47% (615/1305) desse total de dados. Essa
amostra foi dividida em duas: (1) dados variaveis (em que pode ocorrer a monoton-
gagao), quando o ditongo é seguido de [c], [[], [3], [a], [g] ou |n], com 801 vocébulos; e
(2) dados invariaveis (em que a regra de monotongacao nunca é aplicada), quando o
segmento seguinte é: [t], [tf], [o], [s], [d], [d3], [k], [1], [m] ou pausa, com 504 palavras.

Considerando apenas a amostra (1) a taxa de aplicagdo da regra de mono-
tongacao foi de 77% (615/801) e foram controladas oito variaveis independentes
linguisticas e trés sociais: Tonicidade da silaba, Contexto fonico precedente, Seg-
mento sequinte, Sonoridade do segmento sequinte, Posicao do ditongo na palavra,
Classes de palavras, Dimensao do item lexical (nimero de silabas), Velocidade de
fala, Idade, FEscolaridade e Sexo dos informantes. Sendo que foram selecionadas,
como relevantes para a aplicacao da regra, apenas cinco dessas variaveis: Segmento
sequinte, Velocidade de fala, Fscolaridade, Tonicidade da silaba, € Idade dos infor-

mantes. Os resultados obtidos sao apresentados na tabela 4.4
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe |c] 89% (479/541) .85
Vogal baixa [a] 1% (34/48) 61
Oclusiva |g] 59% (10/17) AT
Fricativa (f] 59% (62/105) .46
Fricativa |3] 39% (23/59) 18
Nansal [n] 35% (7/31) 12
Velocidade da fala

Rapida 94% (242/258) .80
ei] Moderada 76% (344/454) 42
Lenta 33% (29/89) .07

Tonicidade
Tonica 83% (524/631) 71
Atona 54% (91/170) 20

Escolaridade
Nao escolarizados 83% (357/428) .63
Escolarizados 69% (258/373) .35

Faixa etaria
2* (acima de 50 anos) 87% (306/353) .58
1* (de 15 a 25 anos) 69% (309/448) 42

Tabela 4.4: Resultados do estudo de Aratjo (1999a) - ditongo [e]]

Os fatores, da variavel Segmento sequinte, [t|, [t[], [o], [s], [d], [d3], pausa, [1],
|m| e [k], retém o ditongo [ej] de forma categorica, impedindo a aplicagdo da regra

de monotongagao.

4.5 O estudo de Aratjo (2000)

Aratjo (2000) estuda a monotongacao dos ditongos orais [aj|, |ej| e [ow] em
Fortaleza-CE, utilizando todo o acervo do projeto Portugués Culto de Fortaleza
(PORCUFORT), coletado entre 1993 e 1995, que aplicou os métodos e técnicas
do projeto de Estudo da Norma Linguistica Urbana Culta (NURC). Foram entre-
vistados quarenta homens e trinta e quatro mulheres, todos nascidos e residentes
em Fortaleza, com formacao de nivel superior. Esse corpus é composto por ses-
senta e dois inquéritos com duracao aproximada de 60 minutos, sendo trinta na

modalidade DID, treze D2 e dezenove EF. Desses inquéritos foi obtido um total de
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4937 ocorréncias, com uma taxa geral de aplicacao da regra de monotongacao de
61% (2990/4937), sendo 16% (123/747) para [aj|; 58% (1480,/2562) para [ej]; e 85%
(1387/1628) para |ow].

Na anélise geral, a autora testou onze variaveis independentes, sendo oito lin-
guisticas, duas sociais e uma situacional: Vogal do ditongo ([al, [e] e |o]), Tonicidade
da silaba, Contexto fonético precedente, Contexto fonético sequinte, Dimensao da
palavra (namero de silabas), Natureza morfoldgica do ditongo, Posi¢ao do elemento
sequinte quanto & silaba, Valor fonemdtico (Status fonologico do ditongo), Tipo de
registro, Sexo e Faiza etdria dos informantes. Dentre essas variaveis, o estudo seleci-
onou como relevante: Tonicidade da silaba, Contexto fonético precedente, Contexto
fonético sequinte, Vogal do ditongo, Dimensao da palavra, Tipo de registro, Sexo e
Faiza etdria dos informantes.

Posteriormente, a autora realizou uma anélise para cada tipo de ditongo con-
siderando as mesmas varidveis testadas inicialmente e excluindo os contextos, nos
quais foram verificados knockouts. No caso de |aj|, a taxa de monotongacao foi de
46% (123/265) e as variaveis relevantes foram: Contexto fonético sequinte, Tipo de
registro e Contexto fonético precedente. Quanto ao ditongo [ej], a taxa de aplica-
¢ao da regra foi de 68% (1476/2181) e as variaveis selecionadas foram: Contezto
fonético sequinte, Natureza morfologica, Tipo de registro, Sexo, Tonicidade e Di-
mensao da palavra. No que se refere ao ditongo [ow| a monotongagao ocorreu em
79% (915/1154) e as variaveis relevantes foram: Contesto fonético sequinte, Toni-
cidade, Contexto fonético precedente, Natureza morfologica, Tipo de registro e Sexo

dos informantes. A tabela 4.5 apresenta os resultados obtidos para cada ditongo.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Fricativa [f] 81% (114/140) 92
Vogais 7% (9/125) .06
Tipo de Registro
DID 41% (51/124) 48
D2 69% (51/74) .83
fa]] EF 31% (21/67) A7
J Contexto precedente
Nasal |m)| 8% (8/100) 5T
Oclusiva [k 82% (23/28) .53
Fricativa |s] 6% (1/17) .56
Oclusiva [b] 84% (69/82) b7
Oclusiva [p] 45% (9/20) .10
Fricativa |f] 72% (13/18) .33
Contexto seguinte
Tepe |c] 94% (1235/1313) .82
Fricativa (] 88% (138/156) .89
Vogais 29% (62/211) 18
Oclusiva [t] 3% (14/425) 01
Fricativa |3] 74% (20/27) 71
Nasal [m)| 13% (5/40) .05
Oclusiva |g] 22% (2/9) .08
Natureza morfolégica
Morfema, lexical 63% (1087/1725) .52
Morfema derivacional 96% (382/399) .53
Morfema flexional 12% (7/57) .06
o] Tipo de Registro
DID 65% (581/890) .58
D2 76% (601/795) .53
EF 59% (294/496) 31
Tonicidade
Tonica 1% (1327/1871) .54
Pretonica 48% (149/310) 27
Nimero de silabas
Polissilaba 77% (449/585) 62
Trissilaba 72% (846/1178) 49
Dissilaba 43% (181/418) .36
Sexo
Masculino 69% (743/1070) .59

Feminino 66% (733/1111) Al
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Ditongo Fatores da
analisado variavel

Percentual de

Peso

aplicacao da regra relativo

Contexto seguinte

Oclusiva [k] 84% (220/247) .83
Fricativa [f] 67% (4/6) .80
Pausa 96% (210/219) .64
Lateral [] 05% (40/42) 64
Fricativa |3] 59% (22/37) 49
Oclusiva [t] 83% (304/368) 33
Fricativa [v] 50% (59,/118) 31
Fricativa |s] 53% (47/88) 22
Oclusiva |b] 29% (5/17) .09
Fricativa [f] 33% (4/12)3 .03
Contexto precedente
Tepe [c] 95% (79/83) 85
Vogais 93% (244/263) .82
Oclusiva |g] 97% (28/29) 81
Oclusiva [d] 78% (50/64) .80
Fricativa [7] 83% (60,72) 67
Oclusiva [t] 98% (62/63) 66
fow] Pausa 47% (8/17) 46
Fricativa [s] 69% (45/65) 26
Lateral ] 87% (39/45) 23
Oclusiva [p] 85% (188/220) 21
Fricativa [v] 26% (20/57) 15
Oclusiva [k] 72% (28/39) 12
Oclusiva |b] 24% (12/51) .05
Natureza morfolégica

Morfema flexional 96% (261/273) .78
Morfema, lexical 74% (654/881) 40

Tonicidade
Tonica 86% (807/939) 56
Pretonica 50% (108/215) .26

Tipo de Registro
D2 81% (381/468) 58
DID 79% (232/293) 55
EF 7% (302,/392) 37
Sexo

Masculino 80% (433/539) 57
Feminino 78% (482/615) 44

Tabela 4.5: Resultados do estudo de Aratdjo (2000) - ditongos [aj], [ej] e [ow]

Na andlise do ditongo [aj], no caso do fator vogais (da variavel Contexto fo-

nético seguinte), a monotongagao ocorreu, apenas, em duas palavras: saia e maior,
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ocorrendo uma unica vez na primeira e oito vezes na segunda, ja os fatores [f], |v],
s, [b], [d], [c], [n], [f], [ml], [t], [2], [p], [1], [k] e a pausa, dessa variavel, foram catego-
ricos no sentido de manter o ditongo, bloqueando a aplicacao da regra, bem como
os fatores [v], [n], [¢], [t], [d], [3], [g], [6], da varidvel Contexto fonético precedente.

No caso do ditongo [ej|, os fatores da variavel Contexto fonético sequinte, blo-
queadores da aplicagao da regra de monotongacao, foram: pausa, [p|, [n], [s], [d],
[v], [1I, [k], [b] € [z]. O fator monossilaba, da variavel Nimero de silabas, também foi
categorico em manter o ditongo.

Quanto & andlise do ditongo [ow]|, diante dos fatores [£], [p], [d], [n], [m] e [¢],
da variavel Contexto fonético sequinte, a aplicacao da regra foi categorica, tal como,
ocorreu com os fatores [m], [3], [[I, [nl, [£], [n] e [f], da variavel Contexto fonético

precedente.

4.6 O estudo de Lopes (2002)

Lopes (2002) investiga a realizagao variavel dos ditongos [ow] e [ej] no portu-
gués falado em Altamira-PA. O corpus utilizado pela autora faz parte do banco de
dados do projeto Atlas Linguistico do Para (ALIPA), e consiste em entrevistas com
40 informantes, das quais foi extraido um total de 2861 dados, sendo 1405 de [ow],
com uma taxa de aplicagdo da regra de monotongagao de 95% (1335/1405), e 1456
de [ej] com a monotongagao ocorrendo em 54% (782/1456) dos dados.

O estudo controlou doze variaveis independentes, sendo oito linguisticas e qua-
tro sociais: Classe morfoldgica, Posicao do ditongo no vocdbulo, Localiza¢ao do
ditongo na estrutura morfoldgica da palavra (natureza morfologica do ditongo), To-
nicidade da silaba, Contexto fonético sequinte, Contexto fonético precedente, Tipo
de vocdbulo (natureza de origem/uso do vocabulo: erudito, especifico, geral etc.),
Status fonoldgico do ditongo, Sexo, Faixa etdria, Escolaridade e Renda dos infor-
mantes. Das varidveis sociais, foi selecionada, como relevante, para a aplicacao da
regra de monotongacao, para ambos os ditongos, apenas, a Fscolaridade dos in-
formantes. Quanto as variaveis linguisticas, para a monotongacao de [ow|, foram

selecionadas: Posicdo do ditongo no vocdibulo, Contexto fonético sequinte e Contexto
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fonético precedente. Para |ej| o estudo selecionou: Contexto fonético sequinte, Loca-
lizagao do ditongo na estrutura morfoldgica da palavra e Tipo de vocdibulo (natureza

de origem/uso do vocabulo). Os resultados, para cada tipo de ditongo analisado,

sao apresentados na tabela 4.6.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe [(] 08% (542/554) 99
Palatais [[, 3] 96% (198/209) 64
Vogal baixa [a] 37% (37/100) .05
Bilabial [m)| 1% (1,/87) 00
Natureza morfolégica
Base 55% (550/991) 70
e Sufixo 50% (232,/465) 14
! Origem/uso da palavra
Comum 54% (778,/1436) 53
Especifica 20% (4/20) .00
Escolaridade
Nao escolarizados 56% (289/512) .66
Ensino fundamental 55% (278/508) b1
(completo ou incompleto)
Ensino médio 49% (215/436) 31
Contexto seguinte
Velar [K| 93% (165/177) 87
Bilabial [p, b] 08% (213/218) 86
Labiodental [f, v] 88% (99/113) .58
Tepe [t 86% (12/14) 40
Dental [t, d] 93% (297/320) 25
Alveolar [s, z, n, 1] 92% (140/153) .19
Pausa 99% (141/143) .19
Contexto precedente
Tepe [c] 97% (73/75) 83
Pausa 96% (25/26) .70
Velar 99% (145/146) 66
Vogal 96% (176/184) 66
[ow] Dental 99% (218/221) .65
Alveolar 97% (337/348) .59
Labiodental 86% (123/143) .19
Bilabial 88% (145/165) 13
Glotal 91% (50/55) 12
Posicao do ditongo
Posicio final 99% (850,857) 77
Posicio inicial 95% (189,/198) 27
Posi¢ao medial 84% (296/351) .08
Escolaridade
Nao escolarizados 99% (432/437) .82
Ensino fundamental 97% (514/530) .53
(completo ou incompleto)
Ensino médio 89% (391/438) A7

Tabela 4.6: Resultados do estudo de Lopes (2002) - ditongos [ej] e [ow]
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Na analise do ditongo |ej|, os fatores dentais, velares, alveolares, vogal sequinte
e a pausa da variavel Contexto fonético sequinte, retém, categoricamente, o ditongo,

bloqueando a aplicacao da regra.

4.7 O estudo de Carvalho (2007)

Carvalho (2007) trata da descri¢do e analise da realizagdo variavel dos ditongos
decrescentes orais [aj, €], 0j, aw, ew, ow| no portugués falado na cidade do Recife —
PE. A fim de estudar o apagamento de [j| e [w] nos ditongos orais, a autora utiliza
amostras de fala recolhidas de 48 informantes (24 residentes em bairros de periferia,
24 em bairros centrais da cidade do Recife) que constituem um corpus de 1135
ocorréncias, das quais 445 sao formadas com [j|, com uma taxa de monotongacao
de 74% (330/445), e 690 sao formadas com o glide [w|, com uma taxa de aplicagao
da regra de monotongacao de 79% (546/690), sendo 80% (463/520) para [ow]|, 39%
(39/100) para |aw]| e 62% (44/70).

O estudo considerou variaveis independentes linguisticas e sociais: Tonicidade
da silaba, Posi¢ao do ditongo, Contexto fonoldgico precedente (vogal do ditongo);
Contexto fonologico sequinte, Classe gramatical da palavra, Sexo, Faixa etdria, Es-
colaridade e Localiza¢ao da moradia (bairro de origem) dos informantes. Para o
apagamento do glide /j/ foram selecionadas, como relevantes, as variaveis: Posi¢do
do ditongo na palavra, Contexto fonoldgico sequinte, Classe gramatical, Sexo, Esco-
laridade e Faiza etdria dos informantes. Ja para /w/ foram selecionadas as variaveis:
Tonicidade, Vogal do ditongo, Contexto fonoldgico sequinte, Escolaridade, Faiza etd-
ria e Localizacdo da moradia dos informantes. A autora conclui, no entanto, que,
ao contrario das variaveis linguisticas, as varidveis sociais nao condicionam o apaga-
mento dos glides. Como a autora nao analisa nenhum ditongo, individualmente, nao
h4 dados que possam ser utilizados no estudo comparativo, contudo, os resultados

desse estudo serao utilizados na discussao realizada no capitulo 5.
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4.8 O estudo de Farias (2008)

Farias (2008) estuda a realizagio variavel do ditongo |ej] nas seguintes cidades
do estado do Para: Belém, Braganca, Soure e Jacareacanga. Para tanto a autora
faz uso do corpus do Projeto Atlas Linguistico do Brasil (ALiB), utilizando uma
amostra constituida por 869 ocorréncias, com uma taxa de aplicacao da regra de
monotongacdo de 58% (502/869), sendo 48% (180/374) em Belém, 58% (92/159)
em Jacareacanga, 63% (120/192) em Soure e 76% (110/144) em Braganga.

O estudo controlou dez varidveis independentes, linguisticas e sociais: Seg-
mento fonético subsequente, Tonicidade da silaba, Estrutura sildbica (numero de
silabas da palavra), Posicao do ditongo na palavra, Classe da palavra, Sexo, Faiza
etdria, Escolaridade, Origem (localizacao geografica do nascimento) dos informantes
e Natureza do suporte (questionario ou fala espontanea), respectivamente. Dessas
foram selecionadas como relevantes para a aplicacao da regra, as seguintes varidveis
linguisticas: Posi¢cao do ditongo na palavra, Tonicidade da silaba, Estrutura sildbica
(numero de silabas da palavra), Classe da palavra e Segmento fonético subsequente.
Quanto as sociais foram: Origem e FEscolaridade dos informantes, todavia, segundo
a autora, as variaveis sociais se mostraram frageis para determinar a monotongacao.

A tabela 4.7 apresenta os resultados desse estudo.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe |c] 82% (416/506) 79
Oclusiva [g] 68% (17/25) .64
Fricativa (] 51% (36,/70) AT
Fricativa |3] 47% (27/58) 42
Oclusiva [t] 12% (4/36) .10
Vogal baixa [a] 2% (1/55) .02
Oclusiva [t] 1% (1/80) .01
Niumero de silabas
Polissilabas 78% (212/273) .71
Trissilabas 64% (217/340) .56
Dissilabas 29% (73/256) 22
Posicao do ditongo
Meio 74% (425/578) .63
Inicio 31% (77/249) 22
] Classe gramatical
Adjetivo 67% (94/141) .59
Substantivo 62% (361/579) .55
Numeral 42% (13/31) .35
Verbo 29% (34/118) .23
Localizacao geografica
Braganca 76% (110/144) 70
Soure 63% (120/192) 54
Jacareacanga 58% (92/159) .50
Belém 48% (180/374) 40
Escolaridade
Fundamental (completo 62% (394/635) .54
ou incompleto)
Superior 46% (108/234) .38
Tonicidade
Toénica (paroxitona) 62% (457/742) 51
Atona (pretonica) 53% (45/85) 42

Tabela 4.7: Resultados do estudo de Farias (2008) - ditongo [ej]

Houve knockouts nas variaveis Segmento fonético subsequente e Posicao do
ditongo. O fator vogal alta, da primeira variavel, bem como o fator posicao final
da segunda, favoreceu, de forma categorica, a manutencao do ditongo, bloqueando
a aplicagdo da regra. Além disso, o fator |g|, da variavel Segmento fonético subse-
quente, se refere a um unico item lexical: manteiga. A autora também aponta que o

resultado encontrado para a classe gramatical adjetivo pode estar associado ao fato
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de que a ocorréncia de palavras, nessa classe, esta restrita a palavras como traseira
e dianteira, formadas por um sufixo com um tepe [c] apos o ditongo (FARIAS, 2008,

p. 73).

4.9 O estudo de Toledo (2011)

Toledo (2011) descreve a realizagdo variavel do ditongo [ej| em Porto Alegre-
RS, a partir de uma amostra de 14 informantes, coletada em dois momentos distin-
tos: nos anos 1970 pelo projeto NURC e, depois, no final dos anos 1990 pelo projeto
VARSUL, totalizando 1791 ocorréncias. Da amostra do projeto NURC foram obti-
dos 760 dados, de informantes com de escolaridade de nivel superior, com uma taxa
de aplicagao da regra de monotongacao 39% (302/760). Do projeto VARSUL, foram
extraidos 1031 dados, de informantes com niveis de escolaridade abaixo do superior,
com uma taxa de monotongagao de 35% (365/1031). A taxa geral de monotongagao
foi de 37% (667,/1791).

Apo6s a primeira rodada fornecida pelo Varbrul, os contextos em que ocorreu
knockout foram eliminados, reduzindo a amostra de 1791 a 766 ocorréncias e a
frequéncia geral de aplicagdo da regra aumentou para 86% (661/766). O estudo
testou quatro variaveis independentes linguisticas e duas sociais: Contexto fonologico
sequinte, Tonicidade da silaba, Natureza morfoldgica do ditongo, Classe de palavra,
Sexo e Idade dos informantes, respectivamente. Dentre as quais foram selecionadas
como relevantes para a aplicagao da regra: Contexto fonoldgico sequinte, Natureza
morfologica do ditongo e Classe de palavra. Os resultados obtidos sao apresentados

na tabela 4.8
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe 96% (572/594) 5T
Fricativa palatal 51% (89/172) .25
Natureza morfolégica
[e]] Radical 90% (350/389) .63
Sufixo 82% (311/377) .36
Classe gramatical
Nao verbo 96% (627/652) .60
Verbo 30% (34/114) 07

Tabela 4.8: Resultados do estudo de Toledo (2011) - ditongo [ej]

Os fatores labial, nasal, pausa e vogal da variavel Contexto fonoldgico sequinte
bloqueiam de forma categorica a aplicagao da regra de monotongacao. Toledo (2011)
quantifica os itens lexicais verbais verificando uma alta frequéncia das palavras:
set e fiquer, nas quais o ditongo, que ocorre em posicao final, é mantido de forma
categorica, o que, segundo o autor, pode estar associado ao baixo indice de ocorréncia

da monotongacao em itens verbais.

4.10 O estudo de Santos (2012)

Santos (2012) estuda a realizagdo variavel do ditongo [ej] nas capitais da re-
giao norte, nomeadamente, Belém, Boa Vista, Macapa, Manaus, Porto Velho e
Rio Branco, utilizando um corpus constituido por entrevistas de 48 informantes
coletadas pela equipe do ALiB, das quais forma retiradas 2057 ocorréncias com a
monotongacao sendo verificada em 73% (1502/2057) dos dados — 59% (164/276) em
Belém-PA, 65% (236/364) em Boa Vista-PR, 77% (236/305) em Porto Velho-RO,
77% (239/312) em Rio Branco-AC, 78% (302/387) em Macapa-AP e 79% (325/413)
em Manaus-AM.

A andlise controlou as variaveis independentes: Contexto fonético seguinte,
Tipo de silaba (Tonicidade), Quantidade de silabas da palavra, Posi¢ao do ditongo

na palavra, Classe de palavras, Sexo, Fuiza etdria, Fscolaridade, Instrumento de
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pesquisa (Questionario fonético-fonolégico ou Questionario Semantico-Lexical), Lo-
calizagao geogrdfica (Belém, Rio Branco, Boa Vista, Porto Velho, Macapa ou Ma-
naus) e Natureza da resposta (esperada ou nao esperada). Dessas variaveis foram
selecionadas, como relevantes & aplicagao da regra de monotongacgao: Contexto fo-
nético sequinte, Classe de palavras, Escolaridade, Natureza da resposta, Instrumento

da pesquisa, Localizagao geogrifica e Sexo dos informantes. A tabela 4.9 apresenta

os resultados alcancados.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe |c] 82% (1273/1545) .62
Oclusiva [g] 58% (34/59) A3
Fricativa (] 61% (83/136) .29
Fricativa [3] 48% (84/174) .20
Vogal baixa [a] 20% (28/143) .08
Classe gramatical
Numeral 93% (51/55) 78
Adjetivo 83% (163/197) .60
Verbo 59% (69/116) 56
Substantivo 72% (1219/1689) A7
Escolaridade
Fundamental (4 anos) 82% (843/1032) .64
Superior 64% (659/1025) .36
Natureza da resposta
] Nao-esperada 83% (724/861) .62
Esperada 65% (778/1196) A2
Localizagao geografica
Porto Velho 7% (236/305) .58
Macapa 78% (302/387) .56
Manaus 79% (325/413) .56
Rio Branco 7% (239/312) .Hd
0 Boa Vista 65% (236/364) .38
Belém 59% (164/276) .35
Instrumento de pesquisa

questionario semantico 80% (1004,/1250) .56

-lexical
questionério fonético 62% (498/807) 40

-fonologico

Sexo
Masculino 75% (762/1012) .54
Feminino 71% (740/1045) 46

Tabela 4.9: Resultados do estudo de Santos (2012) - ditongo |[ej]

O fator |g| da variavel Contexto fonético sequinte foi verificado em apenas um

item lexical, nomeadamente, manteiga. A autora apresentou a possibilidade de que o

alto indice de aplicacao da monotongacao em numerais esteja associado a ocorréncia

e frequéncia das palavras primeiro e terceiro.
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4.11 O estudo de Cysne (2016)

Cysne (2016) descreve e analisa a realizagdo variavel do ditongo oral decres-
cente [ej| no falar popular de Fortaleza a partir de uma amostra de dados de fala de
54 informantes, coletados no periodo de 2003 a 2006 que compdem o corpus do pro-
jeto Norma Oral do Portugués Popular de Fortaleza (NORPOFOR). Desse banco
de dados, dentre os seus trés tipos de registro: Didlogo entre Informante e Docu-
mentador (DID), Dialogo entre Dois Informantes (D2) e Elocugao Formal (EF), foi
escolhido apenas o primeiro tipo. Foi analisado um total de 1491 dados, com uma
taxa de aplicacdo da regra de monotongacao de 68% (1020/1491).

O estudo controlou dez variaveis independentes, sendo seis linguisticas, trés
sociais e uma situacional: Contexto fonético seguinte, Contexto fonético anterior,
Tonicidade da silaba, Extensdo do vocdbulo (nimero de silabas), Natureza morfold-
gica, Classe de palavras, Sexo, Faira etdria, FEscolaridade e Tipo de registro, sendo
que foram relevantes, para a aplicacao da regra, apenas as cinco a seguir: Contexto
fonético sequinte, Classe de palavras, Fxtensao do vocibulo, Tonicidade da silaba e
Escolaridade dos informantes. A tabela 4.10 apresenta os resultados obtidos pelo

autor.
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Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Contexto seguinte
Tepe |c] 99% (859/863) .52
Classe gramatical
Nome 75% (724,/969) .54
Numeral 64 (154/240) 49
Verbo 49% (134/234) .35
Nimero de silabas
Dissilaba 70% (221/314) .55
lej] Trissilaba 75% (622/843) .50
Polissilaba 66% (177/270) 45
Tonicidade
Toénica 73% (872/1188) .52
Atona 49% (148/303) 34
Escolaridade
Fundamental (0-4 anos) 73% (336/463) .56
Médio (9-11) 67% (340/508) 48
Fundamental (5-9 anos) 66% (344,/520) A7

Tabela 4.10: Resultados do estudo de Cysne (2016) - ditongo |[ej]

Na primeira rodada da analise, no GoldVarb X, ocorreram knockout nas se-
guintes variaveis: Contexto fonético sequinte, Contexto fonético anterior, Natureza
morfoldgica, Classe de palavras e Numero de silabas. Os fatores [f], [3], [g], do Con-
texto fonético sequinte, se apresentaram categoricos para a aplicagdo da regra de
monotongacao, ja os fatores [s], [t], [m] e [tf] foram categéricos na manutencdo do
ditongo, bloqueando a aplicacao da regra.

No caso da variavel Contexto fonético anterior, a aplicacao da regra foi cate-
gorica quando o contexto era: [b], [n], [n], [g], |[]. Todavia, em seu corpus, houve,
apenas, uma ocorréncia do fator [g|, na palavra manteiga. Na variavel Natureza mor-
foldgica, o fator sufizo favoreceu, categoricamente, a aplicacao da regra. Quanto a
variavel Classe de palavras, ocorreu knockout, no sentido de favorecer a aplicacao
da regra, no fator advérbios. Por fim, na varidvel Numero de silabas, a aplicacao da

regra ¢ bloqueada, de forma categorica, em palavras monossilabas.
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4.12 O estudo de Freitas (2017)

Freitas (2017) estuda a monotongacao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow] na
fala de moradores da cidade de Uberaba-MG a partir de um corpus, formado por
amostras de fala de 24 informantes, que apresentou 1204 ocorréncias, sendo 41 para
|aj] com uma taxa de aplicagdo da regra de monotongacao de 51% (21/41), 779
para [ej|, com uma taxa de monotongagao de 64% (500/779) e 384 para [ow| com a
monotongacao verificada em 70% (269/384) dos casos.

Na analise dos trés tipos de ditongo foram testadas seis varidveis independen-
tes, sendo trés linguisticas e trés sociais: Contexto fonoldgico sequinte, Tonicidade
da silaba, Numero de silabas da palavra, Sexo, Faiza etdria e Fscolaridade dos in-
formantes. Para a monotongagdo de [aj| foram selecionadas, como relevantes, as
variaveis: Tonicidade e Numero de silabas da palavra. Para |ej] foram seleciona-
das: Contexto fonoldgico sequinte e Tonicidade. No caso da monotongacio de [ow|
as variaveis relevantes foram: Escolaridade, Contexto fonologico sequinte e Nimero
de silabas da palavra, contudo, de acordo com a autora, as variaveis sociais exer-
ceram pouca influéncia sobre o fenémeno da monotongacao no portugués mineiro
de Uberaba. A tabela 4.11 apresenta os resultados, do estudo, para cada tipo de

ditongo.



O ESTUDO DE FREITAS (2017) 139

Ditongo Fatores da Percentual de Peso
analisado variavel aplicacao da regra relativo
Tonicidade
Toénica 87% (13/15) .90
Atona 69% (8/26) 21
[aj] Numero de silabas
Polissilaba 83% (10/12) 72
Dissilaba 46% (6/13) 71
Trissilaba 31% (5/16) 18
Contexto seguinte
Tepe 95% (374/392) .85
e Fricativa 79% (116/146) .67
Tonicidade
Tonica 74% (432/586) .56
Atona 48% (66,/136) 24
Escolaridade
Médio 86% a7
Fundamental 63% .64
Superior incompleto 1% .40
Superior completo 49% .20
fow] Contexto seguinte
Tepe 90% (10/11) .86
Oclusiva 72% (243/338) 51
Nimero de silabas
Dissilaba 72% (239/332) .53
Polissilaba 57% (27/47) .38
Trissilaba 60% (3/5) .29

Tabela 4.11: Resultados do estudo de Freitas (2017) - ditongos [aj], [ej] e [ow]

Na analise do ditongo [aj|, os fatores oclusivas e vogais foram categoricos
para a manutencao do ditongo, bloqueando a aplicagao da regra, restando apenas
o fator fricativas que favorece a monotongacao, com uma taxa de aplicacao da
regra de 70% (21/30), mas devido ao knockout nos outros dois fatores, essa variavel
foi excluida da anélise. Segundo a autora, Sexo e Faira etdria foram as varidveis
menos significantes, todavia, os pesos relativos dos fatores que as compoem nao sao
apresentados.

Na analise do ditongo [ej], quando a variavel Contezto fonoldgico sequinte
foi uma vogal ou uma pausa, houve manutencao do ditongo, de forma categorica.

Os pesos relativos dos fatores fricativa e nasais nao foram informados. Quanto a



SINTESE DOS DADOS COLETADOS 140

variavel Tonicidade da silaba, a autora associa o resultado encontrado ao fato de que
na maioria das palavras, nas quais [ej] ocorre em silaba tonica, o ditongo é seguido
por um tepe |[c].

Analisando a monotongacgao do ditongo [ow], Freitas (2017, p. 64) aponta as
fricativas como um contexto fonologico seguinte em que a taxa de aplicacao da regra
é de apenas 45% (16/35), entretanto seu peso relativo nao é reportado. Por fim,
¢ importante destacar que nenhum fator bloqueou, categoricamente, a aplicacao
da regra de monotongacao desse ditongo. Na secao 4.13, sintetizamos os dados

coletados em quadros e tabelas.

4.13 Sintese dos dados coletados

Os dados gerais descritos na sintese de cada estudo estao organizados na ta-
bela 4.12 e nos quadros 5 e 6. Os resultados de andlises preliminares ou iniciais, que
analisam dois ou mais tipos de ditongos, simultaneamente, num tnico modelo esta-
tistico (CABREIRA, 1996; SILVA, 1997; ARAUJO, 2000; CARVALHO, 2007) nio
estao comtemplados na tabela e nos quadros supracitados. Consideramos apenas os
dados resultantes de analises individuais, por tipo de ditongo, — uma vez que, dadas
as especificidades de cada ditongo oral decrescente, na proxima etapa desta revisao
sistemética, os dados extraidos serao agrupados e analisados de acordo com o tipo
de ditongo (|aj], [ej] e [ow]). Cabreira (1996) desenvolve um estudo peculiar em sua
analise definitiva, dividindo seus dados em trés grupos: 1° [ej| seguido de [c]; 2° [ej]
e |aj] seguidos de [f] ou [3]; e 3° ditongo [ow]. Devido a especificagdo dos contextos
fonéticos seguintes e o agrupamento de [ej] e [aj] no segundo grupo, os resultados
da analise dos dois primeiros grupos nao sao comparaveis com dados obtidos nos
demais estudos, portanto, consideraremos, somente, os dados referentes a analise
do ditongo [ow| que é analisado de forma individual, sem especificacdo de contexto
fonético seguinte.

A tabela 4.12 apresenta a taxa de aplicacdo da regra de monotongacao para
cada tipo de ditongo em cada cidade abrangida pelos estudos incluidos na revisao

sisteméatica.
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Autor (ano) Ditongo Cidades Taxa geral de
analisado abrangidas aplicacao da regra
Palladino [e]] Rio de 46,8% (668/1427)
Netto (1995) [ow] Janeiro-RJ 87% (945,/1087)
Porto Alegre-RS ~ 96% (1168/1215)
Cabreira (1996) [ow] Florianopolis-SC ~ 96% (1365/1427)
Curitiba-PR 95% (1089/1144)
[aj] 8% (209/2738)
Silva (1997) [e]] Joao Pessoa-PB 44% (2150/4902)
[ow] 99% (4900/4967)
Aratjo (1999) [e]] Caxias-MA 47% (615,/1305)
|aj] 16% (123/747)
Aratjo (2000) lej] Fortaleza-CE  58% (1480/2562)
ow] 85% (1387,/1628)
[e]] . 54% (782/1456)
Lopes (2002) fow] Altamira-PA 95% (1335,/1405)
Belém-PA 48% (180/374)
. : Jacareacanga-PA 58% (92/159)
Farias (2008) ] Soure-PA 63% (120/192)
Braganga-PA 76% (110/144)
Toledo (2011) le]] Porto Alegre-RS 37% (667,/1791)
Belém-PA 59% (164,/276)
Boa Vista-RR 65% (236/364)
: Porto Velho-RO 77% (236/305)
Santos (2012) e Rio Branco-AC  77% (239/312)
Macapé-AP 78% (302/387)
Manaus-AM 79% (325/413)
Cysne (2016) [e]] Fortaleza-CE 68% (1020/1491)
lai] 51% (21/41)
Freitas (2017) [e]] Uberaba-MG 64% (500/779)
ow] 0% (269,/384)

Tabela 4.12: Taxa percentual de aplicagao da regra de monotongacao por cidade

O quadro 5 elenca as variaveis controladas na andalise da monotongacao de
cada tipo de ditongo em cada um dos estudos primérios incluidos nesta revisao

sisteméatica.
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Autor (ano)

Ditongo Variaveis independentes

analisado Linguisticas

Sociais e situacionais

Palladino
Netto (1995)

Contexto seguinte
Contexto precedente
Nimero de silabas
Tonicidade da silaba
Natureza morfologica
Posigao do ditongo em
relacao a silaba tonica
Velocidade da fala
Posicao do ditongo
na frase
Tipo de ditongo

lejl, [ow]

Faixa etaria
Sexo
Localizacao geografica
da residéncia
Tipo de registro

Cabreira (1996)

Contexto seguinte
Tonicidade da silaba
[ow] Estrutura profunda
do ditongo
Status fonolégico

Faixa etaria
Sexo
Escolaridade
Variedade geografica

Silva (1997)

Contexto seguinte
Contexto precedente
Status fonologico
[aj], [ej], [ow] Natureza morfologica
Tonicidade da silaba
Posicao do elemento
seguinte quanto a silaba

Faixa etaria
Escolaridade
Sexo

Aratjo (1999)

Contexto seguinte
Contexto precedente
Sonoridade do segmento
seguinte
le]] Tonicidade da silaba
Numero de silabas
Posicao do ditongo
Classe gramatical
Velocidade da fala

Faixa etéria
Escolaridade
Sexo
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Autor (ano) Ditongo Variaveis independentes
analisado Linguisticas Sociais e situacionais
Contexto seguinte Faixa etaria
Contexto precedente Sexo
Tonicidade da silaba Tipo de registro

Natureza morfologica
Aratijo (2000)  [aj|, [ej], [ow] Numero de silabas
Posicao do elemento
seguinte quanto
a silaba
Status fonolégico

Contexto seguinte Faixa etaria
Contexto precedente Sexo
Tonicidade da silaba Escolaridade

Posicao do ditongo Renda

Lopes (2002) lei], low] Status fonologico

Natureza morfologica
Classe gramatical
Origem /uso do

vocabulo
Contexto seguinte Faixa etaria
Tonicidade da silaba Sexo
Farias (2008) |ej] Numero de silabas Escolaridade
Posicao do ditongo Localizacao geogréafica

Classe gramatical

Contexto seguinte Faixa etaria
) Tonicidade da silaba Sexo
Toledo (2011) lei Natureza morfologica
Classe gramatical
Contexto seguinte Faixa etaria
Tonicidade da silaba Sexo
. Nimero de silabas Escolaridade
Santos (2012) lei Posigao do ditongo Localizacao geogréfica
Classe gramatical Instrumento de pesquisa
Natureza da resposta
Contexto seguinte Faixa etaria
Contexto precedente Sexo
. Tonicidade da silaba Escolaridade
Cysne (2016) lei Nimero de silabas Tipo de registro

Natureza morfologica
Classe gramatical
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Ditongo Variaveis independentes
Autor (ano) . P . . . ..
analisado Linguisticas Sociais e situacionais
Contexto seguinte Faixa etaria
Freitas (2017)  [aj], [ej], [ow]| Tonicidade da silaba Sexo
Nuamero de silabas Escolaridade

Quadro 5: Variaveis independentes testadas nos estudos

O quadro 6 apresenta as variaveis selecionadas, como relevantes, para a apli-
cagao da regra de monotongacao de cada tipo de ditongo, em cada um dos estudos

primarios.
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Ditongo

Autor (ano) analisado

Linguisticas

Variaveis independentes
Sociais e situacionais

Contexto seguinte

Velocidade da fala

[e]] Nuamero de silabas
Tonicidade da silaba
Natureza morfologica

Palladino
Netto (1995)

Faixa etaria

Localizacao geogréfica

[ow] Velocidade da fala da residéncia
Tipo de registro
Cabreira (1996) fow] Tonicidade da/sn'laba Escolaridade
Status fonologico
Contexto seguinte Escolaridade
[aj] Contexto precedente Sexo
Tonicidade da silaba
Contexto seguinte Escolaridade
. . Natureza morfologica
Silva (1997) [e] Tonicidade da silaba
Status fonolégico
Tonicidade da silaba Escolaridade
[ow] Contexto seguinte
Contexto precedente
Contexto seguinte Escolaridade

Velocidade da fala
Sonoridade do
segmento seguinte
Tonicidade da silaba

Aratjo (1999) [e]]

Faixa etaria

Contexto seguinte

l2i] Contexto precedente

Tipo de registro

Contexto seguinte
Natureza morfologica
Tonicidade da silaba

Numero de silabas

le]]
Aratjo (2000)

Sexo
Tipo de registro

Contexto seguinte
Tonicidade da silaba
Contexto precedente
Natureza morfologica

|ow]

Sexo
Tipo de registro
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Ditongo Variaveis independentes
Autor (ano) . e .. . ..
analisado Linguisticas Sociais e situacionais
Contexto seguinte Escolaridade
|ej] Natureza morfologica
Origem/uso da palavra
L 2002 —= - -
opes (2002) Posigao do ditongo Escolaridade
low| Contexto seguinte

Contexto precedente

Contexto seguinte Localizacao geografica
Numero de silabas Escolaridade
Farias (2008) |ej] Posigao do ditongo

Classe gramatical
Tonicidade da silaba

Contexto seguinte
Toledo (2011) |ej] Natureza morfologica
Classe gramatical

Contexto seguinte Escolaridade
Classe gramatical Natureza da resposta
Santos (2012) |ej] Instrumento de pesquisa
Localizacao geografica
Sexo
Contexto seguinte Escolaridade
. Classe gramatical
Cysne (2016) lei Numero de silabas
Tonicidade da silaba
laj] Tonicidade da silaba
J Numero de silabas
Freitas (2017) o Contexto seguinte
) Tonicidade da silaba
Contexto seguinte Escolaridade
|ow]

Numero de silabas

Quadro 6: Variaveis independentes selecionadas como sendo significativas nos estu-
dos

Com a extracao e apresentacao dessas informacoes, finalizamos a etapa de
coleta de dados. No capitulo 5 analisamos a aplicacdo da metodologia da Socio-
linguistica Quantitativa nos estudos primarios incluidos nesta revisao sistematica e
propomos diretrizes para a elaboracao de estudos sociolinguisticos sobre a monoton-

gacao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow]| no PB.



Capitulo 5

AVALIACAO DA APLICACAO DA
METODOLOGIA DA SOCIOLINGUISTICA
QUANTITATIVA E DIRETRIZES

Na quinta etapa de uma revisao sistematica, de acordo com o método Co-
chrane, apresentado no capitulo 3, realiza-se uma avaliacao de risco de viés nos
estudos primaérios e na propria revisao. Contudo, nesta etapa, realizamos a prin-
cipal modificacao no método Cochrane, de forma a adapté-lo para elaborar uma
revisao de estudos fonolégicos pautados na Sociolinguistica. Em vez de uma analise
de risco de viés, desenvolvemos uma avaliagao critica da aplicagao da metodologia
da Sociolinguistica Quantitativa nos estudos priméarios. Essa avaliacao possibilitara
— juntamente com os resultados da analise e sintese dos dados — a elaboracgao de
diretrizes sobre a aplicacao de tal metodologia em estudos sobre a monotongagao de
ditongos orais no PB. Isto posto, esse capitulo estd organizado em duas secoes. Na
secao 5.1 apresentamos a avaliagao critica da aplicacao da metodologia da Sociolin-
guistica Quantitativa nos estudos primérios, considerando, para tanto, suas cinco
etapas, descritas na secao 2.3.1. Na secao 5.2, propomos diretrizes para a elaboragao
de estudos sociolinguisticos sobre a monotongagao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow]

no PB.
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5.1 Avaliacao critica da aplicacao da metodologia

da Sociolinguistica Quantitativa nos estudos
primarios

Nesta secao a avaliacao da aplicacao da metodologia da Sociolinguistica (Quan-
titativa, nos estudos primarios incluidos nesta revisao sistematica, segue a ordem
das suas cinco etapas, nomeadamente: (i) identificagdo da variavel linguistica (res-
posta) e das possiveis variaveis previsoras (fatores que possam influenciar a escolha
de uma das variantes da variavel resposta); (ii) sele¢do da comunidade de fala e dos
informantes; (iii) coleta de dados (trabalho de campo); (iv) andlise quantitativa e
apresentacao dos dados; (v) interpretagdo dos resultados e anélise dos fatores que
influenciam o uso de uma das variantes da varidvel resposta. Com isso, vamos a
discussao, comecando pela primeira etapa.

Todos os estudos, incluidos na revisao sistemética, identificaram a realizacao
varidvel de um ditongo oral do PB, sendo que alguns incluem mais de uma analise,
investigando dois ou mais ditongos orais. A variavel linguistica identificada é aquela
que sera analisada, isto é, a variével resposta, denominada, na Sociolinguistica, va-
riavel dependente. Apds especifica-la, os estudos apresentam as variaveis previsoras
linguisticas e sociais controladas na andlise, a fim de verificar quais delas influen-
ciam a aplicagao da regra variavel da monotongagao a qual reduz o ditongo a uma
vogal simples. Neste ponto, destacamos uma variavel nao convencional testada em
dois estudos (PALLADINO NETTO, 1995; ARAUJO, 1999a) que pode acarretar
questoes probleméaticas para suas analises, nomeadamente, a variavel Velocidade da
fala do informante. Tal variavel é composta pelos fatores: lenta, média e rdpida,
todavia, em nenhum dos dois estudos é especificado o que se entende, exatamente,
por velocidade lenta, média ou répida, ou seja, nao h& parametros especificados, nos
estudos, que determinem o quao rapido uma pessoa precisa falar para que sua fala
seja considerada rapida, por exemplo. Assim, a classificacao da velocidade da fala
analisada (lenta, média e rdpida) pode ter sido realizada de forma subjetiva pelos
autores dos dois trabalhos, o que torna problemética a inclusao dessa variavel na

andlise realizada nesses dois estudos.
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Quanto & segunda etapa da metodologia da Sociolinguistica, verificamos que
todos os estudos selecionaram uma comunidade de fala delimitada geograficamente
e a selecao dos informantes foi realizada, adequadamente, pelo método aleatorio
estratificado, descrito na subsecao 2.3.1. Em tal método, a populacao é dividida em
estratos sociais, também chamados células ou casas, cada uma composta por infor-
mantes com as mesmas caracteristicas sociais, sendo que a selecao dos informantes
para preencher cada célula é aleatoria.

Apesar de nao ser possivel analisar como foram conduzidas as entrevistas,
destacamos que estudos que analisaram gravagoes de elocugoes formais (EF) em
comparacao com outras modalidades de gravacoes de fala, como didlogo entre dois
informantes (D2) que possui menor grau de formalidade, e didlogo entre informante
e documentador (DID) (PALLADINO NETTO, 1995; ARAUJO, 2000; CYSNE,
2016), com um grau de formalidade intermediario, indicam que ha diferencas consi-
deraveis entre situacoes de fala mais e menos formais.

Dessa forma, considerando que uma entrevista sociolinguistica deve se apro-
ximar, o maximo possivel, de uma conversagao casual, com a finalidade de obter
dados de fala que se aproximem o maximo possivel da fala cotidiana ou vernacular
do informante (LABOV, 1972, 1984; WOLFRAM; FASOLD, 1974), a técnica de
coleta de dados que mais se aproxima da fala vernacular do informante é aquela em
que ha o menor grau de formalidade, nesse caso, o didlogo entre dois informantes
(D2) e nao uma entrevista, previamente planejada. Outra técnica, também, utili-
zada por pesquisadores é uma conversacao espontanea com o informante (MILROY;
MILROY, 1978; CHILDS; MALLINSON, 2004; VIEIRA; BALDUINO, 2020, 2021),
o que exige do pesquisador um maior conhecimento da comunidade de fala. Tais
técnicas fornecem ao pesquisador dados de fala mais espontanea que uma entrevista
tradicional.

Na quarta etapa, é realizado o tratamento quantitativo dos dados, quando é
feita uma analise distribucional e uma modelagem estatistica dos dados, a partir da
qual é calculado o efeito simultaneo de fatores de variaveis previsoras linguisticas
e sociais — ou das proprias variaveis, em caso de variaveis previsoras numeéricas —

sobre a aplicacao de uma regra variavel. No que se refere a anélise distribucional, o
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trabalho de Freitas (2017), na analise da monotongacao do ditongo [aj], trabalha com
uma amostra de 41 ocorréncias, sendo que em 21 destas a regra de monotongagao
¢ aplicada e nas outras 20 o ditongo ¢ mantido. Em varios contextos, hd menos de

10 ocorréncias e, segundo Tagliamonte (2012, p. 136),

General statistical laws dictate that with fewer than 10 tokens there is
a high likelihood of random fluctuation, but with numbers greater than
10 there is 90% conformity with the predicted norm, rising to 100% with
35 tokens. As such, if 30 tokens per environment cannot be attained,

any number in excess of 10 is preferable.

A andlise quantitativa, em todas as dissertacoes incluidas nesta revisao siste-
matica, é realizada por uma versao do Varbrul, criado especialmente para realizar
analises de regras variaveis que controlam variaveis linguisticas binarias, por meio
de uma regressao logistica, sendo esta a tinica modelagem estatistica que o software
realiza (TAGLTAMONTE, 2006; GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2012). A
utilizagao dessa ferramenta nao exige muito conhecimento na area de estatistica e
fornece resultados, num formato, com o qual, os sociolinguistas estao habituados a
trabalhar. Contudo, o Varbrul, bem como suas outras versoes, nao analisa varidveis
previsoras numéricas, como a Idade dos informantes, sendo necessario codifica-la
transformando seus valores em categorias, comumente, faixas etarias. Além disso, e
0 mais importante, o software nao estd equipado para analisar varidveis previsoras
aleatorias como Informante e Item lexical.

Para tratar dessa questao, retomemos o conceito de varidveis aleatorias, as
quais, diferente das variaveis fixas — que possuem um numero restrito de niveis
(fatores) e podem, facilmente, ser reproduzidas em outros estudos, em diferentes
momentos e lugares — nao podem ser reproduzidas em outros estudos. Os fato-
res das varidveis Tonicidade da silaba (dtona/tonica) e Género do informante (fe-
minino/masculino), por exemplo, podem ser facilmente reproduzidos numa nova

amostra de falantes, dado que, se repetirmos um mesmo estudo, como os realizados
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nos estudos primarios desta revisao sistemética, com uma nova amostra, provavel-
mente, teriamos palavras em que o ditongo ocorreria em silabas atonas e tonicas e
poderia haver homens e mulheres nessa amostra. De outra forma, essa nova amos-
tra, dificilmente, conteria os mesmos informantes ou os mesmos itens lexicais da
primeira amostra (JOHNSON, 2009; TAGLITAMONTE, 2012; OUSHIRO, 2017).

Se adicionarmos, por exemplo, a variavel Informante numa anélise do Varbrul
/ Goldvarb, o programa ird subestimar a significincia do efeito de fatores sociais
como Classe social, Género, Faiza etdria e Nivel de escolaridade, também referentes
aos informantes, que podem ser excluidos da melhor rodada, mesmo sendo significan-
tes. Entretanto, ao nao considerar a variavel Informante, o modelo estara ignorando
a influéncia do falante, tratando, desse modo, cada ocorréncia nos dados como uma
observacgao independente, o que superestimara o efeito das varidveis sociais fixas
(JOHNSON, 2009; TAGLTAMONTE, 2012; LIMA Jr.; GARCIA, 2021).

Modelos estatisticos simples pressupoem uma independéncia entre os dados, o
que raramente ocorre numa amostra de dados linguisticos, dado que, comumente, o
linguista trabalha com varias ocorréncias de um mesmo informante e os itens lexicais
se repetem nos dados. Dessa forma, “cada informante traz aos dados uma variacao
intrinseca e individual” (LIMA Jr.; GARCIA, 2021, p. 13) e, da mesma forma, cada
item lexical que aparece diversas vezes nos dados pode exercer diferentes efeitos
sobre a monotongacao. Logo, tanto o informante quanto o item lexical sao variaveis
previsoras, mas o efeito dessas varidveis é aleatorio, ja que alterando os participantes
e/ou os itens lexicais poderiamos constatar resultados diferentes e, se repetissemos
um mesmo estudo seria muito dificil obter uma amostra com os mesmos informantes
e 0s mesmos itens lexicals, o que caracteriza essas variaveis como sendo aleatérias
(OUSHIRO, 2017; LIMA Jr.; GARCIA, 2021).

Considerando que o objetivo de um modelo de regressao nao é alcancar resulta-
dos validos apenas para a amostra analisada, mas poder generalizar seus resultados
para a populagao, é importante informar ao modelo estatistico a existéncia de efeitos
de varidveis aleatorias para que os resultados dos efeitos das variaveis fixas — que

sao os efeitos que interessam no estudo — sejam ajustados e, para tanto, é preciso
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empregar um modelo de efeitos mistos. Esse tipo de modelo considera a variabili-
dade no valor do coeficiente linear (intercepto) para cada informante e para cada
item lexical, caracterizando-se, portanto, como um modelo mais robusto, uma vez
que leva em consideracao a nao independéncia dos dados em estudos linguisticos
(JOHNSON, 2009; TAGLIAMONTE, 2012; OUSHIRO, 2017; LIMA Jr.; GARCIA,
2021).

Para utilizar um modelo misto é necessario usar ferramentas como o Rbrul
e o R, que apresentamos na secao 2.5. E esperado que trabalhos mais antigos, ou
anteriores a 2010, utilizem uma versao do Varbrul, todavia, apesar da existéncia,
ha mais de uma década, das ferramentas citadas, mesmo os estudos mais recentes
(CYSNE, 2016; FREITAS, 2017) ainda utilizam o Goldvarb X, tdltima versao do
Varbrul, para Windows (SANKOFF; TAGLTAMONTE; SMITH, 2005), desconsi-
derando, em suas analises, o efeito das variaveis aleatérias, embora vérios estudos
tenham apontado uma possivel influéncia do Item lexical.

Aratjo (2000) verificou que a monotongacao do ditongo [aj| ocorreu diante de
uma vogal, apenas, em duas palavras: saia e maior, ocorrendo uma tnica vez na
primeira e oito vezes na segunda. Em Silva (1997) a monotongacao de [aj] s6 foi
verificada diante da lateral |1 e da fricativa |x| em dois tnicos itens lexicais: baile
e bairro. O que sugere que o peso relativo de tais fatores, da variavel Contexto
fonologico sequinte, pode estar relacionado a uma influéncia dessas palavras.

Aratijo (1999a) inclui em sua andlise da monotongagdo de [ej|, a variavel
Frequéncia lexical, com o objetivo de considerar o ntimero de ocorréncias do item
lexical. As palavras sao organizadas em trés conjuntos: frequéncia lexical alta,
frequéncia lexical média e frequéncia lexical baiza e a autora realiza uma anélise
para cada um desses conjuntos. Aratijo (1999a) também aponta uma possivel inter-
feréncia do item lexical manteiga, no resultado para o contexto fonologico seguinte
oclusiva [g], haja vista que, nesse contexto, essa é a tnica palavra presente no seu
corpus. O mesmo ocorreu no estudo de Farias (2008) e Santos (2012). Em Cysne
(2016) o contexto fonologico seguinte [g] é categdrico em favorecer a monotongacao,
contudo, em seu corpus, houve, apenas, uma ocorréncia desse fator, também na

palavra manteiga.
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Lopes (2002), analisando a monotongacdo do ditongo [ej|, verificou que em
algumas palavras, apesar de haver um contexto fonolégico seguinte favorecedor a
reducao (tepe ou palatal), o ditongo era mantido. A autora levanta a hipotese de
que essa restricao a aplicagao da regra esteja relacionada a frequéncia lexical dessas
palavras no corpus. Inclusive, Lopes (2002) recodifica seus dados para considerar, na
sua andlise, a natureza de origem /uso da palavra, isto é, o fato de ela ter se originado
em um dominio considerado “erudito ou especifico” ou de ter sua origem e uso mais
“gerais ou populares”. Tal analise indicou que palavras originadas em dominios mais
especificos desfavorecem a aplica¢do da regra variavel da monotongacao de [ej].

Toledo (2011) quantifica as palavras mais frequentes no corpus e, a seguir, os
itens verbais, verificando uma alta frequéncia das palavras: sei e fiquei, nas quais o
ditongo, que ocorre em posigao final, ¢ mantido de forma categoérica, o que segundo o
autor, pode explicar o baixo indice de ocorréncia da monotongacao em itens verbais.
Para verificar se isso se confirma, o autor testa a variavel Posi¢ao do ditongo que
tem como fatores componentes: posicio nao-final e posicdo final constatando que
o bloqueio da aplicagao da regra é categoérico em posicao final.

Cabreira (1996) considera a alta frequéncia das palavras vou e ou na analise
da monotongagao do ditongo [ow| para mostrar que o fato dos ditongos chamados
fonematicos — cuja monotongacao faz com que a palavra em que ocorre o ditongo
coincida com outra palavra existente na lingua — serem menos propensos a sofrer mo-
notongacao, nao esti, necessariamente associado a uma “forca de carater funcional
atuando sobre a regra: os falantes, para evitar ambiguidades, evitariam monotongar
os ditongos foneméticos” Cabreira (1996, p. 86).

Desse modo, apesar de nao incluirem na anélise estatistica o item lexical, como
uma variavel previsora aleatoria, devido as limitacoes do software que utilizaram, os
autores de oito das doze dissertacoes fazem observacoes sobre uma possivel influéncia
de itens lexicais em seus resultados indicando, assim, uma percepcao de que essa
varidvel pode ter influenciado a ocorréncia da monotongacao em seus estudos.

Em resumo, as andlises realizadas no Varbrul desconsideram a atuacao das
variaveis aleatorias Item lexical e Informante, o que pode superestimar o efeito

de outras variaveis sobre a regra variavel. Destarte, as andlises conduzidas pelos
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estudos incluidos nesta revisao sistematica, podem estar pautadas em valores supe-
restimados. Portanto, para que a estimativa dos efeitos das variaveis previsoras seja
calculada, de forma a se aproximar mais da realidade, seria necessario empregar um
modelo misto que incluisse, também, as variaveis aleatorias, utilizando, para tanto,
ferramentas como o Rbrul e o R.

Ainda na quarta etapa, salientamos que a apresentacao dos dados é algo fun-
damental, quando se utiliza um método estatistico de analise, para explicitar a
interpretacao dos resultados, tltima etapa da metodologia da Sociolinguistica. Por
conseguinte, os dados devem ser sintetizados em tabelas que facilitem a compreensao
do fenémeno estudado e permita analises futuras.

No estudo de Freitas (2017) a apresentacao dos dados é realizada de forma
parcial, dado que nenhuma das tabelas com os resultados da analise estatistica
inclui os pesos relativos dos fatores das varidveis analisadas, apresentando apenas
valores de frequéncia e taxas percentuais, além disso, quando os dados percentuais
sao apresentados por meio de graficos, as tabelas com as frequéncias sao omitidas.
Os valores de pesos relativos sao mencionados no decorrer do texto da anélise,
contudo, nem todos os pesos relativos sao reportados. Os fatores: oclusiva e nasal, da
variavel Contexto fonoldogico sequinte, por exemplo, foram considerados na analise,
porém, seus pesos relativos nao foram informados. Dessa forma, a auséncia de uma
padronizacao na forma de apresentar os resultados de um estudo que aplica um
método estatistico dificulta a compreensao dos resultados e a realizacao de anéalises
posteriores que podem ser feitas em estudos secundarios, tais como uma revisao
sistematica.

A interpretacao dos resultados e a analise dos fatores que favorecem ou desfa-
vorecem a aplicacao da regra variavel é realizada com base no valor do peso relativo
dos fatores das variaveis. Dado que .50 é um valor de efeito neutro, fatores com
pesos relativos superiores a esse valor favorecem a aplicacao da regra e menores a
desfavorecem. Aqui héa apenas dois pontos que merecem atencao. Em Cysne (2016),
fatores com pesos relativos muito proximos do valor neutro, entre .48 e .52 sao tra-
tados como fatores desfavorecedores e favorecedores, respectivamente, sem ressalvas

ou observacoes a respeito da proximidade desses valores a .50, indicando que o efeito



AVALIACAO CRITICA DA APLICACAO DA METODOLOGIA DA SOCIOLINGUISTICA
QUANTITATIVA NOS ESTUDOS PRIMARIOS 155

de tais fatores foi quase neutro. Em Freitas (2017), a influéncia dos fatores de varia-
veis, como Fuaiza etdria e Sexo, sobre a monotongacao dos trés ditongos estudados,
é analisada, com base, apenas, em valores percentuais, sendo que os pesos relativos
nao sao reportados e o mesmo se verifica para os fatores da varidvel Tonicidade, na
analise da monotongacao de [ow].

Com isso chegamos a uma questao fundamental, a respeito do proprio emprego
dos pressupostos teérico-metodologicos da Sociolinguistica nos estudos primarios in-
cluidos nesta revisao sistematica. Adotar esses pressupostos implica que o fend6meno
em analise seja sociolinguistico, isto é, seja influenciado por fatores linguisticos e so-
ciais. Todavia, aventamos a possibilidade de que a monotongacao dos ditongos
orais [aj], [e]j] e [ow] fosse um processo, essencialmente, linguistico e ndo social, dado
que os proprios autores, de alguns dos estudos incluidos nesta revisao sistemaética,
afirmam que as variaveis previsoras sociais nao sao condicionantes para a monoton-
gacao dos ditongos orais analisados, exercendo pouca ou nenhuma influéncia sobre
a aplicacdo da regra (LOPES, 2002; CARVALHO, 2007; FARIAS, 2008; TOLEDO,
2011; FREITAS, 2017). O mesmo se verifica em varios outros estudos que inves-
tigaram o fenémeno, os quais foram apresentados no capitulo 1 (VEADO, 1983;
RIBEIRO, 1990; DIAS, 1993; PAIVA, 1996; SILVA, 1997; ARAGAO, 2000; FA-
RIAS; OLIVEIRA, 2003; PEREIRA, 2004a; AMARAL, 2005; SANTOS; CHAVES,
2010; CRISTOFOLINI, 2011).

Realmente as varidveis previsoras selecionadas, como sendo relevantes para a
aplicacdo da regra de monotongacdo de [aj], foram todas linguisticas — h& de ser
considerado, entretanto, que esse ditongo foi analisado em apenas trés dissertacoes
— no entanto, nas anélises da monotongagao dos ditongos [ej| e [ow], a variavel social
Nivel de escolaridade dos informantes foi significativa, em sete de dez estudos, no
caso de [e]j], e em quatro de seis estudos no caso de [ow|. Ademais observamos uma
variag¢ao diatopica nos indices de monotongacao, sobretudo, do ditongo |ej]. Dessa
forma, apesar das varidveis previsoras sociais exercerem menor influéncia sobre a
monotongacao, quando comparadas as variaveis linguisticas — considerando que, na
Sociolinguistica, qualquer influéncia de variaveis sociais é importante e caracteriza

um fenémeno como sociolinguistico —, nao podemos afirmar que o fenémeno seja
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apenas linguistico, haja vista a influéncia das duas varidveis sociais citadas. Tal
conclusao indica que é pertinente a aplicacdo dos pressupostos da Sociolinguistica
em estudos sobre a monotongagao dos ditongos orais [aj], [ej] e [ow] no PB. Contudo,
¢ importante ressaltar que os estudos primarios nao incluiram, em suas analises, as
variaveis aleatorias Informante e Item Lexical que poderiam alterar, em alguma

medida, os resultados obtidos em cada estudo.

5.2 Diretrizes para elaboragao de estudos sobre a
monotongacao de ditongos orais

A partir das consideracoes apresentadas na secao 5.1 e da sintese dos resul-
tados da andlise apresentados na secao 6.4, propomos algumas diretrizes para a
elaboracao de estudos, baseados na metodologia da Sociolinguistica Quantitativa,
sobre a monotongagao dos ditongos orais |aj|, [ej| e [ow]| no PB. As diretrizes iniciais
sdo: (i) que os estudos sobre monotongacao de ditongos orais, que se proponham a
analisar mais de um ditongo, apresentem anélises individualizadas para cada tipo
de ditongo ([aj], [ej| e [ow]) devido as especificidades quanto aos condicionamentos
para a ocorréncia do fendmeno em cada um desses ditongos; (ii) que os dados de
fala, que constituirao a amostra de dados, devem ser obtidos a partir de entrevistas
sociolinguisticas de fala espontanea ou didlogos entre dois informantes, de forma que
a amostra se aproxime o maximo possivel da fala cotidiana dos informantes; (iii)
que o pesquisador selecione informantes do sexo feminino e masculino, de diferentes
faixas etarias e diferentes niveis de escolaridade, os quais devem ser distribuidos,
de forma equilibrada, em células (estratos sociais), conforme exposto na subsegao
2.3.1, a fim de que seja possivel verificar a influéncia das variaveis previsoras sociais
Sexo, Faiza etdria e Nivel de escolaridade dos informantes.

Sobre as varidveis previsoras destacamos a importancia de aplicar uma mode-
lagem estatistica mista que considere o efeito das variaveis aleatorias Item lexical
Informante, por meio da utilizacao de softwares capazes de realizar esse tipo de mo-
delo estatistico, tais como Rbrul ou R. No que diz respeito as variaveis previsoras

fixas (linguisticas e sociais), apresentamos as seguintes diretrizes:
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e Em andlises da monotongacao do ditongo [aj] é importante analisar, pelo me-
nos, as variaveis previsoras Contexto fonoldgico sequinte, Contexto fonoldgico

precedente e Tonicidade da silaba.

e Nas andlises do ditongo [e]|, recomendamos incluir, minimamente, as variaveis
sociais Nivel de Escolaridade do informante e Localizacao geogrdfica — caso o
estudo analise dados de mais de uma cidade brasileira — e as variaveis linguisti-
cas: Contexto fonologico sequinte, Tonicidade da silaba, Natureza morfoldgica,

Classe gramatical da palavra e Numero de silabas da palavra.

e Para estudos da monotongagao do ditongo [ow| orientamos considerar na ana-
lise as varidveis previsoras: Nivel de Fscolaridade do informante, Contexto

fonoldgico sequinte, Contexto fonoldgico precedente e Tonicidade da silaba.

Ressaltamos, ainda, que é importante que o pesquisador teste as possiveis inte-
racoes entre variaveis previsoras, incluindo, na modelagem estatistica, aquelas que se
mostrarem significativas para o fendmeno em estudo. Apontamos, aqui, a importan-
cia de incluir na andlise estatistica as variaveis que exerceram efeitos significativos
sobre a monotongacao de cada ditongo, na maior parte dos estudos primérios in-
cluidos nesta revisao sistematica, porém, a analise pode verificar, também, o efeito

de outras variaveis previsoras, além das que acabamos de apontar.



Capitulo 6

ANALISE E SINTESE DOS DADOS

Nesta etapa da revisao sistematica, agrupamos os dados extraidos dos estudos
primarios de acordo com o tipo de ditongo oral estudado: [aj], [ej] e [ow]| e desen-
volvemos o estudo comparativo. Em cada um dos trés agrupamentos, nas secoes
6.1, 6.2 e 6.3, comparamos e analisamos (i) os percentuais de aplicagao da regra de
monotongacao, considerado a cidade, ou cidades abrangidas pelo estudo — quando
utilizamos medidas estatisticas de tendéncia central (média aritmética) e de disper-
sao (desvio absoluto e desvio médio absoluto) que, apesar de nao serem medidas
especificadas pelo método Cochrane, possibilitam o calculo de uma taxa média de
aplicagao da regra e, ao mesmo tempo, evidenciam a variabilidade que caracteriza os
dados; (ii) as varidveis previsoras (independentes) selecionadas como sendo signifi-
cativas em, minimamente, 40% dos estudos — a fim de dispormos de uma quantidade
minima de dados com os quais cada resultado possa ser comparado; e (iii) o efeito
dos fatores componentes dessas variaveis, fornecido pelo seu peso relativo em cada
estudo. Esses dados sao organizados em tabelas que seguem um mesmo padrao de
layout. Por fim, na secao 6.4, sintetizamos os resultados elaborando um quadro
unificado da monotongacao de cada ditongo oral ([aj], [ej] e [ow]|) no PB.

A sintese dos dados nao é realizada por meio de uma meta-analise devido a
falta de homogeneidade entre os estudos primarios, ji que alguns deles analisam
dados de fala obtidos de entrevistas sociolinguisticas de fala espontanea, mas outros
utilizam didlogos entre dois informantes (D2), elocucoes formais (EF) (PALLADINO
NETTO, 1995; ARAUJO, 2000; CYSNE, 2016) e questionarios (FARIAS, 2008;

SANTOS, 2012). Ademais, os estudos consideram, em suas analises estatisticas,
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diferentes variaveis previsoras. Sem mencionar que, quando analisam as mesmas
variaveis previsoras, em alguns casos, estas sao codificadas de forma diferente em
cada estudo. Enquanto um estudo analisa a variavel previsora Classe gramatical
da palavra organizando-a em dois fatores (verbo e nao-verbo) (TOLEDO, 2011),
por exemplo, outros trabalhos organizam essa mesma variavel em quatro fatores
(substantivo, adjetivo, numeral e verbo) (FARIAS, 2008; SANTOS, 2012).

Isto posto, apontamos que ha oito variaveis as quais foram selecionadas como
sendo significativas em, pelo menos, 40% das anéalises de cada tipo de ditongo (|aj],
lej] e [ow]), cujos resultados — obtidos em cada estudo — sdo examinados, compara-

tivamente, neste capitulo:

1. Contexto fonolégico seguinte: A andlise dessa variavel verifica se o ele-
mento imediatamente apos o ditongo exerce algum efeito sobre a aplicacao da
regra de monotongacao. Comumente sao examinados os seguintes fatores: as
consoantes, que podem ser agrupadas de acordo com o modo e/ou ponto de

articulacao, as vogais, e as pausas.

2. Contexto fonolégico precedente: Verifica se o elemento imediatamente
antes do ditongo exerce algum efeito sobre a aplicagao da regra de monoton-
gacao. Comumente sao examinados os seguintes fatores: as consoantes, que
podem ser agrupadas de acordo com o modo ou ponto de articulacao e as

vogais.

3. Tonicidade da silaba: O controle dessa variavel busca averiguar se a mono-
tongacao sofre influéncias do acento na silaba em que ocorre o ditongo. Em
geral, as palavras sao separadas em dois grupos, de acordo com o tipo de silaba

do ditongo: ténica ou atona.

4. Natureza morfolégica do ditongo: Varidvel que se refere a localizacao do
ditongo na estrutura morfoldgica da palavra, ou seja, o tipo de morfema em que
ocorre o ditongo. (Geralmente, considera-se o locus do ditongo encontrando-se
na base ou no sufixo da palavra, a fim de verificar se o tipo de morfema, em

que esta o ditongo, influencia a aplicacao da regra de monotongacao.
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5. Classe gramatical da palavra: Permite observar se a aplicacao da regra

estaria condicionada a classe gramatical da palavra em que se encontra o
ditongo. As principais classes controladas sao: substantivo e verbo, numeral

e advérbio.

. Nimero de silabas da palavra: Esta variavel verifica o efeito da quantidade
de silabas da palavra que contém o ditongo sobre a monotongacao, sendo
consideradas as seguintes possibilidades: monossilaba, dissilaba, trissilaba e

polissilaba.

. Nivel de escolaridade dos informantes: Permite que se verifique o efeito
do nivel de escolaridade dos informantes sobre a aplicacao da regra de mo-
notongacao. Os niveis analisados, geralmente, sdo: nao escolarizado, ensino

fundamental, ensino médio e ensino superior.

. Tipo de registro: Variavel situacional que verifica o efeito do nivel de for-
malidade do contexto sobre a aplicagdo da regra de monotongacao. Os trés
tipos de gravagao analisados sao: didlogo entre dois informantes (D2), didlogo
entre informante e documentador (DID) e elocugbes formais (EF). O primeiro
tipo (D2) é o menos informal, o segundo (DID), apresenta um grau interme-
diario de formalidade e o terceiro (EF) é o mais formal, dado que ocorre em
ambientes formais com certo grau de planejamento (ARAUJO, 2000). Com

isto, vamos a analise de cada um dos tipos de ditongos.

6.1 Analise dos dados sobre a monotongacao do

ditongo |[aj]

A monotongacao do ditongo [aj| foi analisada em cinco dos estudos priméarios

desta revisdo sistematica, contudo, em Cabreira (1996) e Carvalho (2007) ndo ha

uma andlise individual, do ditongo em questao, que produza dados comparaveis com

os dos demais estudos, assim, temos dados de apenas trés trabalhos. Examinamos,
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primeiramente, os percentuais de aplicacao da regra de monotongacao, em cada
estudo, considerado a area geogréfica, mais especificamente, a cidade abrangida
pelo estudo e, na sequéncia, as variaveis testadas e selecionadas como significativas
em, pelo menos, dois dos trés estudos — de forma a dispormos de dados, de, no
minimo, mais um estudo, com os quais cada resultado possa ser comparado —, e
o efeito, sobre a monotongacao de [aj|, dos fatores componentes dessas variaveis,
fornecido pelo seu peso relativo, em cada estudo.

A tabela 6.1 apresenta os percentuais de aplicacao da regra de monotongacao,
do ditongo [aj], verificados em cada cidade, além do célculo da média aritmética
(MA) entre os percentuais, o desvio absoluto (DA) de cada percentual em relagao a

média, além do desvio médio absoluto (DMA).

o () R B T dewlicte e
Silva (1997) Joao Pessoa-PB 8% (209/2738) 18%
Aratjo (2000) Fortaleza-CE 16% (123/747) 10%
Freitas (2017) Uberaba-MG 51% (21/41) 25%
MA: 26% DMA: 18%

Tabela 6.1: Taxa de aplicagao da regra de monotongagao do ditongo [aj] por cidade

Os trés trabalhos que investigaram a realizagao variavel do ditongo [aj] foram
realizados em cidades da regiao nordeste e sudeste. A taxa de aplicacao da regra de
monotongacao foi mais alta em Fortaleza do que em Joao Pessoa, mas se calculasse-
mos a média entre essas duas cidades, o valor seria 12% e as duas taxas teriam um
desvio absoluto de apenas 4 pontos percentuais em relacao a essa média. Todavia,
a taxa de aplicacao da regra, verificada no estudo de Freitas (2017), em Uberaba, é
muito mais alta, se configurando como um outlier, isto é, um valor que se diferencia
muito dos outros e faz com que a média entre esses valores seja bem superior a média
entre os percentuais verificados por Silva (1997) e Araujo (2000) e, ainda assim, é o
valor que possui o maior desvio absoluto em relacao a média (25 pontos percentuais),
indicando, dessa forma, que a amostra pode nao estar refletindo o comportamento

da populacao, nesse caso a cidade mineira Uberaba. Tal hipotese é reforcada pelo
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tamanho da amostra, significativamente, menor (apenas 41 ocorréncias) do que as
amostras analisadas nos outros dois estudos. Assim sendo, e dado que temos dados
de apenas trés estudos primérios, nao consideraremos uma taxa média de aplicacao
da regra de monotongagao do ditongo [aj].

Isto posto, vamos & anélise comparativa das variaveis selecionadas, como rele-
vantes em, pelo menos, dois estudos, nomeadamente, Contexto fonologico sequinte,

Contexto fonoldgico precedente e Tonicidade da silaba.

Fatores da Percentual de Peso Relativo
Autor (ano) i .

varidvel  aplicacao da regra P.R.
Fricativa |f] 91% (182/199) .89
Silva (1997) Lateral [ 25% (2/8) 12
Fricativa [x] 19% (25/134) .07
. Fricativa [f] 81% (114,/140) 92
Aratijo (2000) Vogais 7% (9/125) 06

Tabela 6.2: Efeito dos fatores da variavel Contexto fonologico sequinte nos estudos
sobre a monotongacao do ditongo [aj]

A tabela 6.2 mostra que, nos estudos, a fricativa [f] é o inico contexto fono-
logico seguinte que favorece a monotongacao de [aj] com pesos relativos proximos
a1 (.89 e .92), sendo condicionante para aplicacdo da regra. Os fatores lateral [l],
fricativa |x| e vogais aparecem como desfavorecedores ou bloqueadores categoricos
da aplicagdo da monotongacao. Em Silva (1997) a monotongacao so foi verificada
diante da lateral [l] e da fricativa [x] em dois tnicos itens lexicais: baile e bairro.
No caso do contexto fonologico seguinte vogais, em Aratijo (2000), a monotongagao
foi verificada, apenas, em duas palavras: saia e maior, ocorrendo uma tnica vez na
primeira e oito vezes na segunda. Nos demais contextos a monotongacao foi bloque-
ada categoricamente. Silva (1997) discriminou os seguintes contextos fonologicos
seguintes como sendo bloqueadores da aplicacdo da regra: [s|, [m], |k|, [v], [d], [t],
Ipl, [bl, [£], [f], [n], 3], [z], 9], vogais e pausa, os quais coincidem, em sua maioria,
como os especificados por Araujo (2000): [6], [v], [s], [b], [d], [¢], [n], [f], [m], [t], [z],
[p], [1], [k] e pausa. Freitas (2017) apresentou apenas valores percentuais e apontou,

como contextos bloqueadores da monotongacao, as oclusivas e as vogais.
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Percentual de Peso Relativo
aplicacao da regra P.R.

Fatores da

Autor (ano) variavel

Oclusiva [k] 47% (17/36) .90

. Fricativa [f] 03% (13/14) 86
Silva (1997) () usiva [b]  55% (131,/237) 78
Oclusiva |p] 11% (48/426) 29

Oclusiva [b] 84% (69/82) 57

Nasal[m] 8% (8,/100) 57

. Fricativa [s] 6% (1/17) 56
Aratjo (2000) 6 1 Giva (] 82% (23/28) 53
Fricativa |f] 72% (13/18) .33

Oclusiva [p] 45% (9/20) 10

Tabela 6.3: Efeito dos fatores da variavel Contexto fonoldgico precedente nos estudos
sobre a monotongacao do ditongo [aj]

Observando a tabela 6.3, percebemos que os percentuais de aplicacao da regra
e os pesos relativos nao estao muito bem alinhados, nos estudos, sobretudo, no caso
dos fatores [f], |m| e [s|, em Araujo (2000) e |k| em Silva (1997) o que pode indicar
uma interagao entre esta variavel (Contexto fonoldgico precedente) e outra variavel
independente que também influenciou a monotongacao de [aj| nos estudos, o que, em
ambos os estudos, foi confirmado. Ao fazerem o cruzamento das varidveis: Contexto
fonoldgico sequinte e Contexto fonoldgico precedente, as autoras dos dois trabalhos,
verificaram uma interacao entre as duas variaveis e apontaram a existéncia de uma
sobreposicao do efeito da primeira varidvel sobre a segunda. Ou seja, segundo as
autoras, na verdade, é o Contexto fonoldgico sequinte que determina aplicacao da
regra de monotongagao do ditongo [aj], e ndo o Contexto fonoldgico precedente.

Os dados mostram os maiores percentuais de monotongacao para os fatores: |[f]
(93% e 72%), [b] (55% e 84%) e |k| (47% e 82%) e tais indices ocorrem em palavras
como faiza, bairo e caira, nas quais o contexto fonologico seguinte é a fricativa [f],
um fator condicionante para a aplicacao da regra. As duas autoras, constatam que
a monotongagao so6 ocorre diante desse contexto fonologico seguinte (SILVA, 1997;
ARAUJO, 2000), o que também foi verificado por Cabreira (1996). Em Silva (1997)
diante dos fatores, da variavel Contezto fonoldgico precedente, [m|, [r], [v], [x], |g],

Is], [d], [z], [t], [n] e vogais o ditongo foi mantido de forma categorica. Em Aratjo
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(2000) os contextos em que a manutengao do ditongo foi categorica foram: [v|, |n],

[el, [¢], [d], [3] [9], [6]-

Autor (ano) Fatores da Percentual de Peso Relativo
variavel aplicagao da regra P.R.
. Pretonica 48% (79/164) .93
Silva (1997) Ténica 5% (130/2574) 46
. Ténica 87% (13/15) 90
Freitas (2017) Atona 69% (8,26) 21

Tabela 6.4: Efeito dos fatores da variavel Tonicidade da silaba nos estudos sobre a
monotongacio do ditongo [aj]

A tabela 6.4 indica um comportamento oposto nos dois estudos, enquanto em
Silva (1997) as silabas pretonicas, favorecem a aplicagao da regra de monotongagao e
as silabas tonicas a desfavorecem, em Freitas (2017) ha um comportamento inverso,
com as tonicas favorecendo a monotongacao e as atonas desfavorecendo-a. Silva
(1997) atribui seus resultados a presenca dos vocabulos monossilabos pai, vai e sai,
nos quais a monotongacao é bloqueada categoricamente, ou seja, a frequéncia desses
itens lexicais pode ter contribuido para este resultado. Contudo, os resultados de
Freitas (2017), como sugerido, anteriormente, foram baseados na anélise de uma
amostra muito pequena (41 ocorréncias) e podem nao estar refletindo o comporta-
mento da populagao, nesse caso, a cidade Uberaba, e a taxa percentual de aplicacao
da regra de monotongacgao nesse estudo (51%) indica que a frequéncia de itens lexi-
cais bloqueadores da monotongacao é baixa, o que explicaria seus resultados. Como
a variavel Tonicidade s6 foi significativa nesses dois estudos, nao podemos fazer
generalizacoes quanto a influéncia dessa variavel sobre a monotongacao do ditongo
|aj]. Na proxima sec¢ao analisamos os resultados dos estudos sobre a monotongacao

do ditongo [ej].
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6.2 Analise dos dados sobre a monotongacao do
ditongo |ej]

A monotongacao do ditongo |ej] foi analisada em todos os trabalhos incluidos
nesta revisao sistematica (doze), porém em Cabreira (1996) e Carvalho (2007) nao
h& uma analise individual do ditongo em questao que produza dados comparéaveis
com os dos demais estudos. Dessa forma, nesta secao, dispomos de dados de dez
trabalhos. Inicialmente, analisamos os percentuais de aplicacao da regra de mono-
tongacao em cada estudo considerando a cidade, ou cidades, abrangidas pelo estudo
e, na sequéncia, as varidveis testadas e selecionadas como sendo significativas em,
no minimo, quatro (40%) dos dez estudos — de modo a termos dados, de pelo me-
nos mais trés estudos, com os quais cada resultado possa ser comparado. Por fim,
discutimos o efeito, sobre a monotongagao de [ej], dos fatores componentes dessas
variaveis, fornecido pelo peso relativo, de cada um, nos estudos primarios.

A tabela 6.5 apresenta os percentuais de aplicacao da regra de monotongacao,
do ditongo [ej], verificados em cada cidade, além do calculo da média aritmética
(MA) entre os percentuais, o desvio absoluto (DA) de cada percentual em relagao a

média, além do desvio médio absoluto (DMA).
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Regiao geografica Taxa de aplicagao Desvio

Autor (ano) abrangida da regra por cidade  absoluto
Palladino Netto  Rio de Janeiro-RJ 47% (668,/1427) 14%

(1995)
Silva (1997) Joao Pessoa-PB 44% (2150/4902) 17%
Aratijo (1999) Caxias-MA 47% (615/1305) 14%
Aratijo (2000) Fortaleza-CE 58% (1480/2562) 3%
Lopes (2002) Altamira-PA 54% (782/1456) %
Belem-PA 48% (180/374) 13%
. Jacareacanga-PA 58% (92/159) 3%
Farias (2008) Soure-PA 63% (120,/192) 2%
Braganca-PA 76% (110/144) 15%
Toledo (2011) Porto Alegre-RS 37% (667/1791) 24%
Belem-PA 59% (164,/276) 2%
Boa Vista-RR 65% (236,/364) 4%
Porto Velho- RO 7% (236/305) 16%
Santos (2012) Rio Branco-AC TT% (239/312) 16%
Macapa-AP 78% (302/387) 17%
Manaus-AM 79% (325/413) 18%
Cysne (2016) Fortaleza-CE 68% (1020/1491) %
Freitas (2017) Uberaba-MG 64% (500/779) 3%
MA: 61% DMA: 11%

Tabela 6.5: Taxa de aplicacao da regra de monotongacao do ditongo |ej] por cidade

A tabela 6.5 indica que os maiores percentuais de aplicacao da regra ocorrem
em cidades da regido norte (77%, 78% e 79%) do pais e o menor no sul (37%).
Considerando a média aritmética das taxas percentuais de aplicacao da regra de
monotongacao (61%), o DMA mostra que os percentuais distam da MA, em média,
11 pontos percentuais, indicando uma alta variabilidade nos dados.

O maior valor de desvio absoluto é o de Porto Alegre-RS (24 pontos percentu-
ais) que possui a menor taxa de aplicacao da regra (37%). Ja os outros trés, sao de
cidades do norte e nordeste, nomeadamente, Manaus-AM (18 pontos percentuais) e
Macapa-AP (17 pontos percentuais), que possuem as maiores taxas de monotonga-
¢ao, 78% e 79% e Joao Pessoa-PB (18 pontos percentuais), com uma das menores

taxas de monotongacao. Por fim, os menores desvios absolutos foram constatados
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em cidades do norte: Soure-PA (2 pontos percentuais) e Belém-PA (2 pontos per-
centuais). Esses dados numéricos indicam uma varia¢do diatopica, uma vez que é
possivel verificar a presenca maior ou menor do fenémeno investigado em diferen-
tes cidades, (CARDOSO, 2010) e evidenciam a importancia da variavel Localidade
geogrdfica no estudo da monotongagao do ditongo [ej| no PB.

Além disso, os dois estudos que analisaram o fenémeno em Fortaleza-CE
(ARAUJO, 2000; CYSNE, 2016), ambos trabalhando com dados do NURC, os quais
incluem, em suas andlises, DID, D2 e EF, obtiverem indices de monotongacao que
diferem, entre si, 10 pontos percentuais. Tal resultado pode estar relacionado ao
momento em que as duas amostras foram coletadas. No estudo de Araujo (2000),
que obteve um indice de 58%, os dados foram coletados entre 1993 e 1995 e, no es-
tudo de Cysne (2016), em que o indice foi 68%, os dados foram gravados entre 2003
e , dez anos depois do primeiro. Logo, o aumento de dez pontos percentuais, nesse
periodo, pode indicar uma possivel mudanga linguistica em curso (WEINREICH;
LABOV; HERZOG, 1968).

Com isso, vamos & anélise comparativa das varidveis testadas e selecionadas
como relevantes em, no minimo, quatro dos estudos primarios, que investigaram a
realizacao do ditongo |ej]. Cinco dessas variaveis sao linguisticas e uma é social. O
grafico, na figura 6.1, mostra o niimero de estudos que selecionaram, cada uma dessas
variaveis, como sendo significativas para a aplicacao da regra de monotongacao, com
destaque para a variavel Contexto fonoldgico sequinte, cujo efeito foi significativo em

todos os trabalhos.
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Figura 6.1: Nimero de estudos em que as varidveis foram relevantes para a mono-
tongacao do ditongo [ej]

A seguir, analisamos a variavel Contexto fonoldgico seguinte, significativa em

todos os estudos primarios.
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Autor (ano)

Fatores da

Percentual de

Peso Relativo

variavel aplicacao da regra P.R.

Tepe || 98% (592,/606) 98

Palladino Fricativas 50% (52/103) A1
Netto (1995) Nasais 27% (3/11) .02
Oclusivas 7% (18/251) 01

Vibrante [1] 98% (1687/1714) 99

Fricativa [J] 95% (350,/367) 93

Fricativa [3] 72% (38/53) 69

Silva (1997) Oclusivas [g] 39% (7/18) 33
Vogal baixa |a| 12% (36,/308) 15

Oclusivas [t] 2% (25/1629) .01

Vogal média o] 1% (4/296) .01

Tepe || 89% (479/541) 85

Vogal baixa [a] 71% (34/48) .61

. Oclusiva [g] 59% (10/17) A7
Aratijo (1999) Fricativa [J] 59% (62,/105) 46
Fricativa [3] 39% (23/59) 18

Nansal [n] 35% (7/31) 12

Fricativa [J] 88% (138/156) .89

Tepe |] 04% (1235/1313) 82

Fricativa [3] 4% (20/27) 71

Aratijo (2000) Vogais 29% (62/211) 18
Oclusiva [g] 22% (2/9) .08

Nasal [m] 13% (5/40) .05

Oclusiva [t] 3% (14/425) .01

Tepe [] 98% (542,/554) 99

Palatais [, 3] 96% (198/209) .64

Lopes (2002)  y700a1 baixa [af 37% (37/100) 05
Bilabial |m] 1% (1/87) .00

Tepe || 82% (416/506) 79

Oclusiva [g] 68% (17/25) .64

Fricativa ||| 51% (36/70) A7

Farias (2008) Fricativa [3] 47% (27/58) A2
Oclusiva [t/] 12% (4/36) 10

Vogal baixa [a] 2% (1/55) .02

Oclusiva [t] 1% (1/80) .01

Tepe [d] 96% (572,/594) 57

Toledo (2011)  pjcativa palatal  51% (89,172) 25
Tepe |(] 82% (1273 /1545) 62

Oclusiva [g] 58% (34/59) A3

Santos (2012) Fricativa [f] 61% (83/136) .29
Fricativa [3] 48% (84,/174) 20

Vogal baixa |a] 20% (28/143) .08
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Autor (ano) Fatores da Percentual de Peso Relativo
variavel aplicagao da regra P.R.
Cysne (2016) Tepe |c] 99% (859/863) 52
. Tepe |c] 95% (374/392) .85
Freitas (2017) by ativa 79% (116,/146) 67

Tabela 6.6: Efeito dos fatores da variavel Contexto fonologico sequinte nos estudos
sobre a monotongacao do ditongo [ej]

A tabela 6.6 mostra que em todos os estudos o contexto fonologico seguinte
tepe |c] — ou vibrante [r] no estudo de Silva (1997) — se apresenta como favorecedor da
aplicacao da regra de monotongacao, com pesos relativos que variam entre .62 e .99 e
uma taxa percentual de aplicacao da regra entre 82% e 99%. Considerando os pesos
relativos, as fricativas [f] e 3| ora favorecem a monotongagao, ora a desfavorecem.
As taxas percentuais variam entre 47% e 95%. Em Aratjo (1999a) a fricativa [s]
bloqueou o fenomeno de forma categorica, assim como as africadas [tf] e [d3].

As oclusivas aparecem sempre como contextos desfavorecedores da aplicacao
da regra, exceto em Farias (2008), em que a oclusiva [g] apresenta um peso relativo
de .64. Aratjo (1999a) aponta a possibilidade de que o resultado do seu estudo,
para a oclusiva [g], esteja enviesado devido & interferéncia do item lexical manteiga,
haja vista que esse fator se refere, exclusivamente, a esse item lexical. O mesmo
ocorreu no estudo de Farias (2008) e Santos (2012). Em Cysne (2016) o contexto [g]
é categorico em favorecer a monotongacao, contudo, em seu corpus, houve, apenas,
uma ocorréncia desse fator, também na palavra manteiga.

Algumas oclusivas impedem, de forma categorica, a aplicacao da regra: [b] em
Silva (1997), [t], [d] e [k] em Aradjo (1999a), [p], [b], [d] e [k] em Aratjo (2000) e [t]
em Cysne (2016). Em Lopes (2002) e Toledo (2011) as consoantes sdo agrupadas
de acordo com o ponto de articulacao e os contextos bloqueadores da regra sao as
dentais, velares e alveolares, no primeiro estudo, e as labiais, no segundo.

Com excecao de Araujo (1999a), em que a vogal baixa |a] tem um peso relativo
de .61 e uma taxa de aplicacdo da regra de 71% (34/48), as vogais desfavorecem
a aplicacao da regra e, em alguns casos, bloqueiam a monotongacao, de forma

categorica: |e], [i] e [u], em Silva (1997), [o] em Aratjo (1999a), as vogais posteriores
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em Lopes (2002), [i] e [u] em Farias (2008) e, nas analises de Toledo (2011) e Freitas
(2017), todas as vogais.

As nasais, também inibem, ou até mesmo bloqueiam a aplicacao da regra,
como verificado com [m] em Aratjo (1999a) e Cysne (2016), [n] em Aratjo (2000) e
todas as nasais em Toledo (2011).

O contexto fonoloégico seguinte pausa é categdrico no sentido de desfavorecer
a monotongacio em todos os estudos em que é considerado na anélise (ARAUJO,
1999a, 2000; LOPES, 2002; FARIAS, 2008; TOLEDO, 2011; FREITAS, 2017), ex-
ceto em Silva (1997), no qual a taxa de aplicagdo da regra diante da pausa foi de
apenas 5%, mostrando que, apesar desse contexto nao impedir a monotongacao, é
um forte inibidor da aplicagdo da regra. Entretanto, o ditongo [e]j] s6 tem como
contexto fonologico seguinte a pausa quando ocorre em posicao final de palavras
como lei, sei e peguet, nas quais, geralmente a manutencao do ditongo é categorica
ou quase categorica.

Ademais os estudos priméarios nao consideram a influéncia de fatores prosodi-
cos, tais como, em que tipo de fronteira prosddica — palavra fonologica (v), frase
fonologica (¢), frase entoacional (I), enunciado entoacional (U) — a pausa foi identi-
ficada nos dados, haja vista que a pausa é uma das pistas mais importantes para a
delimitacao de fronteiras de dominios prosddicos, estando relacionada, inclusive, a
percepgao propria da fronteira prosodica (TENANI, 2002; SERRA, 2010; SONCIN;
TENANI; BERTI, 2017). O estudo de Serra (2010), por exemplo, constatou que,
em comparacao com as fronteiras w, a pausa é verificada com mais frequéncia em
fronteiras de I. A autora destaca, ainda, que I seria um dominio relevante para ocor-
réncia de pausa no PB. Tenani (2002) aponta que as pausas tendem a ocorrer entre
as fronteiras de I e de U , delimitando, assim, as fronteiras desses dominios prosédi-
cos. Tenani (2002, p. 71) também verificou que ha, relativamente, mais pausas entre
constituintes que possuem, entre si, algum tipo de relacao sintatica ou semantica.
Ainda segundo a mesma autora, “ha adjacéncia prosodica, isto é, auséncia de pausa,
entre constituintes que ou nao tém qualquer tipo de relacao ou sao relativamente

longos”. Com isso passemos a anélise da variavel Tonicidade da silaba.
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Autor (ano) Fatm.r?s da P.erce~ntual de Peso Relativo
variavel aplicacao da regra P.R.
Neptigaaiggog)) 52§§§E123 54730& ((5 91//2910)) %
Toénica 46% (608/1316) A7
o e e
Aratijo (1999) 1/;22;? 854@ ((59214//167301)) ;é
ool T
Faas (o) (e O (0T
Cysne (2016) TA(;ELC; 7439(?%) ((8 17428//1310838)) :2421
Freitas (2017) TA%LC; 7448?%; (?6362//15386(3)) :gi

Tabela 6.7: Efeito dos fatores da variavel Tonicidade da sflaba nos estudos sobre a
monotongacao do ditongo [e]]

De acordo com a tabela 6.7, os fatores da variavel Tonicidade da silaba nao se
comportam de maneira uniforme em todas as andlises. Em dois, dos sete estudos
(PALLADINO NETTO, 1995; SILVA, 1997), as silabas tonicas (P.R. 47 e .48) desfa-
vorecem a aplicacao da regra — mas com os pesos relativos muito proximos do valor
neutro (P.R. .50) —, enquanto, nos outros cinco, favorecem-na. De forma inversa, a
silaba &tona constitui um contexto que favorece a monotongacao nos dois primeiros
estudos, com pesos relativos entre .67 e .81. J4 nos outros cinco, esse mesmo fator
aparece desfavorecendo a aplicacao da regra com pesos relativos que estao entre .20
e .42. E importante notar que os dois estudos (PALLADINO NETTO, 1995; SILVA,
1997), que apresentam resultados diferentes dos outros cinco, analisaram a variavel
Tonicidade da silaba de forma diferente: Palladino Netto (1995) considera os fatores
pretonica, postonica e tonica e Silva (1997) analisa os fatores pretonica e tonica, nao
considerando silabas postdnicas, enquanto os demais estudos organizam a variavel
nos fatores dtona e ténica. Por fim, Freitas (2017) associa seu resultado para essa

variavel ao fato de que a maioria das palavras, nas quais o ditongo [ej| ocorre na
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silaba tonica, é seguido por um tepe [c], contexto fonologico seguinte altamente fa-
vorecedor da regra. Assim, nesse estudo, terfamos uma interagao entre esta variavel

e o Contexto fonoldgico sequinte.

Autor (ano) Fatores da Percentual de Peso Relativo

variavel aplicacao da regra P.R.

. Nao escolarizados 45% (1845/4136) b5

Silva (1997) Escolarizados 40% (305/766) 24

Nao escolarizados 83% (357/428) .63

Aratijo (1999) Escolarizados 69% (258/373) .35

Nao escolarizados 56% (289/512) .66

Lopes (2002) g o fundamental 55% (278/508) 51
(completo/incompleto)

Ensino médio 49% (215/436) 31

Farias (2008) Funda.mental 62% (394,/635) .54
(completo/incompleto)

Superior 46% (108/234) .38

Fundamental (4 anos) 82% (843/1032) .64

Santos (2012) Superior 64% (659,/1025) 36

Fundamental (0-4 anos) 73% (336/463) .56

Cysne (2016) Médio (9-11) 67% (340/508) 48

Fundamental (5-9 anos) 66% (344/520) A7

Tabela 6.8: Efeito dos fatores da varidvel Nivel de escolaridade nos estudos sobre a
monotongacao do ditongo [e]]

Segundo a tabela 6.8, os falantes nao-escolarizados e com o menor nivel de
escolaridade (ensino fundamental) sdo os que mais aplicam a regra de monotongagao,
enquanto, os falantes mais escolarizados (ensino médio e superior) desfavorecem a
monotongacao de [ej|, com pesos relativos entre .24 e .48, indicando que a escola

exerce uma influéncia sobre o comportamento linguistico do falante.



ANALISE DOS DADOS SOBRE A MONOTONGAGAO DO DITONGO |EJ] 174

Fatores da Percentual de Peso Relativo

Autor (ano) . . .
variavel aplicacao da regra P.R.
Palladino Radical 53% (424/798) 65
Netto (1995) Sufixo 41% (244/589) 31
. Radical 56% (1445,/2577) 70
Silva (1997) Sufixo 30% (705,2325) 28
Lexema 63% (1087/1725) 52
Aratijo (2000) Morfema derivacional 96% (382/399) .53
Morfema flexional 12% (7/57) .06
Radical 55% (550/991) 70
Lopes (2002) Sufixo 50% (232,/465) 14
Radical 90% (350,/389) 63
Toledo (2011) Sufixo 82% (311/377) 36

Tabela 6.9: Efeito dos fatores da variavel Natureza morfoldgica do ditongo nos es-
tudos sobre a monotongagao do ditongo |ej]

Quanto a Natureza morfoldgica do ditongo, a tabela 6.9 indica que os quatro
estudos que consideraram apenas os fatores radical e sufizo indicam que o radical
¢ o contexto que mais propicia a aplicagao da regra de monotongagao, com pesos
relativos variando entre .52 e .70, enquanto os sufixos desfavorecem a aplicacao da
regra. No tnico estudo que dividiu os sufixos nas categorias flexionais e derivaci-
onais, os primeiros desfavoreceram a aplicagao da regra, sendo a manutengao do
ditongo quase categoérica nesse contexto. Ja, quanto aos derivacionais, o mais re-
corrente, no qual [ej] ocorre, é o sufixo eiro (a) que favorece a monotongacao, o que
esta associado & presenca do tepe [r| que, em contexto fonologico seguinte, favo-
rece, significativamente, a aplicagao da regra (PALLADINO NETTO, 1995; SILVA,
1997; ARAUJO, 2000; TOLEDO, 2011), e pode explicar o fato de que, em Araiijo
(2000), os sufizos derivacionais favorecem a aplicagdo da regra com uma taxa de
96%. Assim, os resultados dos estudos que consideraram todas as categorias de su-
fixos, como um tnico fator, sugerem uma maior frequéncia, nos dados, da categoria

sufizos flexionais.



ANALISE DOS DADOS SOBRE A MONOTONGAGCAO DO DITONGO |[EJ|

175

Autor (ano) Fatores da

Percentual de

Peso Relativo

variavel aplicagao da regra P.R.

Adjetivo 67% (94/141) 59

. Substantivo  62% (361/579) 55
Farias (2008) Numeral 42% (13/31) 35
Verbo 29% (34/118) 23

Nio verbo 96% (627/652) 60

Toledo (2011) Verbo 30% (34/114) 07
Numeral 93% (51/55) 78

Adjetivo 83% (163/197) 60

Santos (2012) Verbo 59% (69,116) 56
Substantivo  72% (1219/1689) 47

Nome 75% (724/969) 54

Cysne (2016) Numeral 64 (154/240) 49
Verbo 49% (134/234) 35

Tabela 6.10: Efeito dos fatores da varidvel Classe gramatical da palavra nos estudos
sobre a monotongacao do ditongo [ej]

De acordo com a tabela 6.10, em trés dos quatro estudos nos quais a variavel
Classe Gramatical da palavra foi selecionada, a aplicacao da regra é desfavorecida
em itens verbais com pesos relativos que variam entre .07 e .35, porém, o mesmo
nao se verifica em Santos (2012) em que a classe verbal favorece a monotongagao.
Contudo, ndo temos como verificar se os estudos analisaram o ditongo [ej] em to-
das as posi¢oes do verbo. Além do mais, o resultado do estudo de Santos (2012)
pode estar relacionado ao tipo de registro de fala analisado, que inclui questionarios
fonético-fonoloégicos que, segundo a autora, requerem respostas obvias e, portanto,
rapidas e diretas, geralmente um substantivo — o que explica a alta frequéncia, no
corpus, de substantivos (1689) quando comparada a frequéncia dos verbos (116) — e
questionarios semantico-lexicais, nos quais, de acordo com os exemplos apresentados
pela autora, nao ha grande incidéncia de verbos na 12 pessoa do pretérito perfeito do
indicativo (ex.: falei, sei, pequei), nos quais o ditongo é mantido de forma categorica
ou quase categorica. De outro modo, no estudo de Toledo (2011) que organiza essa
variavel em apenas dois grupos, verbo e nao-verbo, os verbos desfavorecem signifi-

cativamente a aplicacdo da regra (P.R. .07). Resultado que o autor, ao quantificar
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os itens lexicais verbais, associa & alta frequéncia dos itens sei e figuer — verbos na
1? pessoa do pretérito perfeito do indicativo.

Considerando que o ditongo [ej| em verbos na 1* pessoa do pretérito perfeito do
indicativo ocorre no morfema flexional, pode haver uma interacao entre essa variavel
e a variavel Natureza morfolégica do ditongo. Assim sendo, na andlise realizada por
Toledo (2011), que inclui essas duas variaveis pode haver risco de nao ortogonalidade
entre as mesmas. Por fim, também poderia haver uma interacao dessa variavel com
a variavel Tipo de registro no trabalho de Cysne (2016), que analisou dados das
seguintes modalidades de registro: DID, D2 e EF, visto que, normalmente, em
enunciados como elocucoes formais nao ha verbos em 1* pessoa. Todavia, o tipo de
registro nao foi analisado como uma variavel previsora por esse autor.

A classe numeral se comporta de forma diversa em cada estudo, a classe adje-
tivo, por sua vez, aparece em apenas dois estudos favorecendo a aplicacao da regra
(P.R. .59 e .60). Por fim, os substantivos apresentam pesos relativos proximos ao
valor neutro (P.R. .47, .49, .55).

Farias (2008) aponta que o resultado encontrado para a classe gramatical ad-
jetivo pode estar associado ao fato de que a ocorréncia de palavras, nessa classe,
estd restrita a palavras como traseira e dianteira formadas por um sufixo com um
tepe [r|] imediatamente seguinte ao ditongo, fator que se mostrou determinante na
monotongacao de [ej]. O mesmo, segundo a autora, pode ser dito da classe substan-
tivo quando se considera a ocorréncia de palavras como prateleira e parteira. Santos
(2012) também apresenta a possibilidade do alto indice de aplicagdo da monoton-

gagao em numerais estar associado a ocorréncia das palavras primeiro e terceiro.
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Fatores da Percentual de Peso Relativo
Autor (ano) . .-

varidvel  aplicacao da regra P.R.
: Dissilaba 18% (55/310) 67
Niﬁa&gg@ Tissilaba 61% (439/720) AT
Polissilaba 72% (174/241) .38
Polissilaba  77% (449/585) 62
Aratjo (2000) Trissilaba 72% (846/1178) .49
Dissilaba 43% (181/418) 36
Polissilabas 8% (212/273) 71
Farias (2008) Trissilabas 64% (217/340) .56
Dissilabas 29% (73/256) 22
Dissilaba 70% (221/314) 55
Cysne (2016) Trissilaba 75% (622/843) .50
Polissilaba 66% (177/270) 45

Tabela 6.11: Efeito dos fatores da variavel Numero de silabas da palavra nos estudos
sobre a monotongacao do ditongo [ej]

No que se refere a variavel Nimero de silabas da palavra, segundo os estudos de
Aratijo (2000) e Farias (2008), as palavras com maior niimero de silabas favorecem
a monotongacao (P.R. .62 e .71), enquanto as palavras com apenas duas silabas
desfavorecem a aplicagdo da regra com pesos relativos .22 e .36. (cf. tabela 6.11).
Quando observamos os percentuais de aplicagao da regra os resultados de Palladino
Netto (1995) estao de acordo com os dois supracitados, entretanto, os pesos relativos
contrariam os valores percentuais, o que nos leva a considerar a possibilidade de que
tenha ocorrido uma interacao entre essa e outra variavel que também influenciou
a monotongagao de [ej]. Apesar de o autor apontar tal hipotese (PALLADINO
NETTO, 1995), isso ndo foi verificado no estudo. Nao obstante, seria possivel a
ocorréncia de uma interagao entre esta variavel e a Natureza morfologica do ditongo
— ndo apenas neste, mas também no estudo de Aratjo (2000) que incluiu, em sua
andlise, as duas varidveis — haja vista que quando o ditongo estd num morfema
sufixal como -eiro (a), geralmente, a palavra é trissilaba ou polissilaba. Apesar de
observarmos, na anélise da varidvel Natureza morfoldgica do ditongo que os sufixos
tendem a desfavorecer a aplicagao da regra, os resultados de Aratjo (2000) indicam

que quando os sufixos derivacionais e flexionais sao analisados como dois fatores
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distintos a primeira categoria, em que -eiro (a) se encaixa, favorece a aplicagao da
regra (96%).

Quanto aos resultados encontrados por Cysne (2016), os valores percentuais
estao muito proximos entre si e os pesos relativos proximos do valor neutro (P.R.
45, .50 e .55). A aplicacao da regra é bloqueada de forma categorica em palavras
monossilabas (PALLADINO NETTO, 1995; ARAUJO, 2000; CYSNE, 2016). Farias
(2008) nao considerou esse fator em sua analise. Na proxima se¢do, analisamos os

resultados obtidos pelos estudos que analisaram a monotongacao do ditongo |ow].

6.3 Analise dos dados sobre a monotongacao do
ditongo [ow]

O ditongo [ow] foi analisado em sete dos doze estudos priméarios desta revi-
sdo sistematica, contudo, em Carvalho (2007) ndo ha uma analise individual, do
ditongo em questao, que produza dados comparaveis com os dos demais estudos,
logo, analisamos dados de seis trabalhos. Examinamos, inicialmente, os percentuais
de aplicacao da regra de monotongacao em cada estudo, considerando a cidade ou
cidades abrangidas e, na sequéncia, as variaveis testadas e selecionadas como sendo
significativas em, pelo menos, dois dos seis estudos, de modo a dispormos de dados
de, pelo menos, mais um estudo, com os quais cada resultado possa ser compa-
rado, quando discutirmos o efeito dos fatores componentes dessas variaveis sobre a
monotongacao do ditongo [ow].

A tabela 6.12 apresenta os percentuais de aplicagao da regra de monotongacao,
do ditongo [ow], verificados em cada cidade, além do célculo da média aritmética
(MA) entre os percentuais, o desvio absoluto (DA) de cada percentual em relagdo a

média, além do desvio médio absoluto (DMA).
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Regiao geografica Taxa de aplicacao Desvio

Autor (ano) abrangida da regra por cidade absoluto
Palladino Rio de Janeiro-RJ 87% (945/1087) 3%

Netto (1995)
Porto Alegre-RS 96% (1168/1215) 6%
Cabreira (1996) Florianopolis-SC 96% (1365/1427) 6%
Curitiba-PR 95% (1089/1144) 5%
Silva (1997) Joao Pessoa-PB 99% (4900/4967) 9%
Aratjo (2000) Fortaleza-CE 85% (1387/1628) 5%
Lopes (2002) Altamira-PA 95% (1335/1405) 5%
Freitas (2017) Uberaba-MG 70% (269/384) 20%
MA: 90% DMA: 7,6%

Tabela 6.12: Taxa de aplicagdo da regra de monotongacao do ditongo [ow| por
cidade

A tabela 6.12 indica que os percentuais de aplicacao da regra de monotongacao
estao proximos a 100%, com excecao do estudo de Freitas (2017), esses indices estao
entre 85% e 99%, sendo que média entre esses valores ¢ de 90%, com um DMA de,
apenas 7,6 pontos percentuais que seria ainda menor se nao incluissemos o estudo de
Freitas (2017), sobre a cidade de Uberaba, cujo desvio absoluto em relagao a média
¢ 20 pontos percentuais, possuindo o menor indice de aplicacao da regra (70%). Os
maiores indices foram verificados em Joao Pessoa (99%) e nas cidades da regiao sul:
Florianopolis (96%) e Porto Alegre (96%). Isto posto, vamos a analise comparativa
dos efeitos dos fatores das variaveis selecionadas como significativas em pelo menos
dois desses estudos, um total de cinco variaveis, nomeadamente, Contexto fonologico
sequinte, Contexto fonoldgico precedente, Tonicidade da silaba, Nivel de escolaridade

do informante e Tipo de registro.
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Percentual de Peso Relativo
aplicacao da regra P.R.

99% (646,651) 64

Fatores da

Autor (ano) variavel

Vogal baixa [a]

Nasal [m] 99% (569/573) 63

Fricativa [s] 99% (220/223) 49

Silva (1997) Lateral [ 99% (104,/105) 48
Oclusiva [p] 98% (2361,/2398) AT

pausa [#] 96% (54/56) .30

Fricativa [v] 92% (185,/200) 18

Oclusiva [K] 84% (220/247) 83

Fricativa || 67% (4/6) 80

Pausa 96% (210/219) .64

Lateral [l] 95% (40,/42) 64

L. Fricativa |3 59% (22/37 .49
Aratijo (2000) Oclusiva H 83% (3504?3625) 33
Fricativa [v] 50% (59,/118) 31

Fricativa [s| 53% (47/88) 22

Oclusiva [b] 29% (5/17) .09

Fricativa [f] 33% (4/12) 03

Velar [k] 93% (165/177) 87

Bilabial [p, b] 98% (213,/218) 86

Labiodental [f, v] 88% (99/113) .58

Lopes (2002) Tepe [c] 86% (12/14) 40
Dental [t, d] 93% (207/320) 25

Alveolar [s, z, n, 1] 92% (140/153) 19

Pausa 99% (141/143) 19

. Tepe [c 90% (10/11 .86
Freitas (2017) Oclusi[V]a 72% (2(43?3323) 51

Tabela 6.13: Efeito dos fatores da variavel Contezxto fonoldgico sequinte nos estudos
sobre a monotongagao do ditongo [ow]

A monotongacao do ditongo [ow| é categdrica em varios contextos e quase
categorica outros, ocorrendo independentemente do contexto fonologico seguinte,
como apontado por Paiva (1996), Silva (1997) e Lopes (2002). A regra foi aplicada
de forma categorica, em Silva (1997), diante dos fatores: [g], [3], [t], [f], [x], [/], [4] e
|z] e, em Araujo (2000), diante dos fatores [£], [p], [d], [n], [m] e [¢].

De acordo com a tabela 6.13, os pesos relativos nao estao bem alinhados com
os percentuais de aplicacdo da regra nos resultados de Aratjo (2000), nem de Lopes
(2002). No entanto, como a taxa de monotongacao desse ditongo é muito alta,

para analisar esses resultados e averiguar as diferencas entre os fatores, as autoras,
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utilizam, apenas os pesos relativos, o que também é feito no estudo de Silva (1997).
Nenhum dos estudos verifica a existéncia de uma interacao entre esta e alguma outra
variavel.

Considerando apenas os pesos relativos, como sugerido pelas autoras dos es-
tudos, notamos que, com excegao do resultado encontrado por Lopes (2002), o tepe
[c], ou a vibrante [r], € um contexto fonologico seguinte que favorece a monotonga-
¢do de [ow] de forma categorica (SILVA, 1997; ARAUJO, 2000) ou quase categérica
(FREITAS, 2017). A oclusiva [k| também aparece como um contexto favorecedor
do fendmeno, com pesos relativos entre .83 e .87, bem como a fricativa [f]. J& as
demais fricativas, as oclusivas e a pausa, dependendo do estudo, ora favorecem, ora
desfavorecem a monotongacao. Freitas (2017, p. 64) aponta as fricativas como um
fator em que a taxa de aplicacdo da regra é de apenas 45% (16/35), entretanto seu
peso relativo nao é reportado. Por fim, é importante destacar que nenhum fator

bloqueou, categoricamente, a aplicacao da regra de monotongacao desse ditongo.

Fatores da Percentual de Peso Relativo

Autor (ano)

variavel aplicacao da regra P.R.
Ginasio (8 anos) 97% (1304/1341) .58
Cabreira (1996)  Primério (4 anos) 96% (1277/1336) 51
2° grau (11 anos) 94% (1041/1109) .39
Analfabeto 99% (1129,/1135) 66
Ginasio (11 anos) 99% (1319/1330) 60
Silva (1997)  Primério (4 anos) 99% (998/1012) 44
2° grau (8 anos) 98% (694,/706) A2
Universitario 97% (760/784) .26
Nao escolarizados 99% (432/437) .82
Ensino fundamental 97% (514/530) .53

Lopes (2002) (completo/incompleto)
Ensino médio 89% (391/438) A7
Médio 86% a7
. Fundamental 63% .64
Freitas (2017) Superior incompleto 1% 40
Superior completo 49% .20

Tabela 6.14: Efeito dos fatores da variavel Nivel de escolaridade nos estudos sobre
a monotongacao do ditongo |ow|
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Conforme a tabela 6.14, falantes nao escolarizados (P.R. .66 e P.R. .82) sao
os que mais favorecem a monotongagao de [ow|, ndo obstante, estudantes do antigo
ginésio — ensino fundamental — (P.R. .58 e .60) favorecem a aplicacao da regra mais
do que os do priméario (P.R. .51 e P.R. .44) que possuem pesos relativos proximos
do valor neutro. Com excegao do que foi verificado no estudo de Freitas (2017), no
qual os falantes do ensino médio foram os que mais favoreceram a monotongacao,
os informantes que estudaram até o ensino médio, nos demais estudos (P.R. .17, .39
e .42) desfavorecem o fendmeno, assim como aqueles com ensino superior, completo

ou incompleto (P.R. .20, .26, .40).
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Fatores da Percentual de Peso Relativo

Autor (ano)

variavel aplicacao da regra P.R.

Vibrante [1] 100% (269,/270) 71

Vogal baixa |a] 99% (521/526) 67

Nasal [n] 99% (281/283) 57

Silva (1997) Oclusiva [d]  99% (1856/1880) 49
Fricativa [s|  99% (1688/1708) 45

Lateral []] 98% (126/129) 34

vogal alta [i] 89% (56/63) .05

Tepe || 95% (79/83) 85

Vogais 93% (244/263) .82

Oclusiva [g] 97% (28/29) 81

Oclusiva [d] 78% (50/64) .80

Fricativa [7] 83% (60/72) 67

Oclusiva [t] 98% (62,/63) 66

Aratjo (2000) Pausa 47% (8/17) 46
Fricativa [s| 69% (45/65) 26

Lateral []] 87% (39/45) 23

Oclusiva [p] 85% (188/220) 21

Fricativa [v] 26% (20/57) 15

Oclusiva [k] 72% (28/39) 12

Oclusiva |b] 24% (12/51) .05

Tepe |1 97% (73/75) 83

Pausa 96% (25/26) .70

Velar 99% (145,/146) 66

Vogal 96% (176,/184) 66

Lopes (2002) Dental 99% (218/221) 65
Alveolar 97% (337/348) .59

Labiodental 86% (123/143) .19

Bilabial 88% (145,/165) 13

Glotal 91% (50/55) 12

Tabela 6.15: Efeito dos fatores da variavel Contexto fonoldgico precedente nos estu-
dos sobre a monotongacao do ditongo [ow]

A tabela 6.15 indica que também ha um desalinhamento entre os pesos rela-
tivos dos fatores e os valores percentuais de aplicacdo da regra de monotongacao
do ditongo [ow| nos estudos de Aratdjo (2000) e Lopes (2002), como ocorreu com a
variavel Contexto fonoldgico sequinte, e as trés autoras, novamente, informam que,
devido as altas taxas de aplicagao da regra nesse ditongo, consideraram, em suas
analises, apenas, o peso relativo.

Observando os pesos relativos, na tabela 6.15, o tepe [¢] — ou a vibrante [r| em
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Silva (1997) —, é o contexto fonologico precedente que mais favorece a monotongagao,
com pesos relativos entre .71 e .85. As vogais também aparecem como contextos
favorecedores, assim como a oclusiva [g]. A pausa, com excecao do estudo de Aratijo
(2000), no qual teve um peso relativo quase neutro (P.R. .46), também favorece a
aplicacdo da regra, de forma categorica em Silva (1997) e quase categorica em Lopes
(2002), com um peso relativo de .70 e uma taxa de aplicagao da regra de 96%.
Lopes (2002) analisa os contextos fonologicos precedentes em pares ou trios,
de acordo com o ponto de articulagao, e ndo de forma individual, como Silva (1997)
e Aratjo (2000), chegando, assim, a alguns resultados diferentes destes tltimos, tais
como a nasal bilabial [m] e a fricativa [f| desfavorecendo a monotongacao, enquanto
em Silva (1997) e em Aratjo (2000), esses fatores favorecem o fenémeno de forma
categorica. Em Silva (1997) os fatores |f], [n], 3], [o], e [u], da varidvel Contezto
fonologico precedente, também foram categoricos em favorecer a monotongacao, bem
como os fatores [3], [f], [n], [£], [n], em Aratjo (2000). As oclusivas bilabiais [p] e [b]
e a fricativa |v] sdo os tinicos contextos reportados apenas como desfavorecedores da

regra, ja os demais fatores se comportam de forma diferente nos estudos.

Fatores da Percentual de Peso Relativo

Autor (ano) 9 .
variavel aplicacao da regra P.R.
Ditongo tonico 99% (3205/3241) .56
Cabreira (1996) Derivado de tonico 75% (95/126) .26
Atono permanente 7% (322/419) 16
. Ténica 99% (4719/4770) .52
Silva (1997) Pretonica 92% (181/197) 17
.. Ténica 86% (807/939) .56
Aratjo (2000) Pretonica 50% (108/215) 26

Tabela 6.16: Efeito dos fatores da variavel Tonicidade da silaba nos estudos sobre a
monotongacdo do ditongo [ow]

A tabela 6.16 mostra que as silabas dtonas desfavorecem a aplicagao da regra
de monotongacao, com pesos relativos entre .16 e .26, enquanto as silabas tonicas
a favoreceram. Todavia, os pesos relativos das silabas tonicas estao muito proxi-

mos a um valor de efeito neutro, entre .52 e .56, indicando que as silabas tonicas
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nao exercem grande influéncia na aplicacdo da regra. Ademais, o estudo de Ca-
breira (1996) que analisou os ditongos atonos divididos em duas categorias: ditongo
derivado de tonico (como ocorre em agougueiro, palavra derivada de agougue, na
qual o ditongo é tonico) e ditongo dtono permanente (como em outono), apontou
que as duas categorias desfavorecem, quase da mesma forma a aplicacao da regra,
sendo que o ditongo atono permanente é o que mais desfavorece a monotongacao

do ditongo [ow].

Autor (ano) Fatores da Percentual de Peso Relativo
varidvel = aplicacao da regra P.R.
. D2 97% (344/354) 73
Niﬂaﬁgg@ DID 94% (285/304) 42
EF 86%(316/369) 34
D2 81% (381/468) .b8
Aratjo (2000) DID 79% (232/293) %)
EF 7% (302/392) 37

Tabela 6.17: Efeito dos fatores da varidvel Tipo de registro nos estudos sobre a
monotongacao do ditongo [ow]

A tabela 6.17 mostra que o didlogo entre dois informantes (D2), com pesos
relativos de .73 e .58, é o contexto que mais favorece a aplicacao da regra de mono-
tongacao do ditongo [ow|, enquanto a elocucao formal (EF) é um contexto desfavo-
recedor da monotongacao, indicando o efeito do grau de formalidade no feno6meno
em questao. De acordo com os resultados apresentados na tabela 6.17, quanto maior

o nivel de formalidade (EF), menor a probabilidade de ocorrer a monotongagao.

6.4 Sintese dos resultados: quadro unificado da
monotongacao dos ditongos orais [aj], [ej] e
[ow] no PB

Nesta secao, apresentamos um quadro unificado da monotongagao de cada
ditongo oral ([aj], [ej] e [ow]), analisado nos estudos priméarios desta revisao siste-

matica, a partir dos principais resultados verificados na andlise desenvolvida nas
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subsecoes 6.1, 6.2 e 6.3, bem como as consideracoes feitas a respeito desses resulta-

dos. Por fim, sintetizaremos esses dados no quadro 7, na subsecao 6.4.4.

6.4.1 Monotongacao do ditongo [aj]

A monotongacao do ditongo [aj], apesar de ter sido analisada em apenas trés
estudos, parece estar condicionada pelo Contexto fonoldgico sequinte fricativa [f], ja
que os demais fatores dessa variavel inibem e, mais comumente, bloqueiam de forma
categobrica a monotongacao.

O efeito dos fatores da variavel Contexto fonologico precedente depende do con-
texto fonologico seguinte |f| condicionante da monotongagao: os maiores percentuais
de monotongacao foram verificados nos contextos fonologicos precedentes [f] (93%
e 72%), [b] (55% e 84%) e [k] (47% e 82%) que ocorrem em palavras como faiza,
baizo e caira, nas quais o contexto fonoldgico seguinte é a fricativa [f|]. A variavel
Tonicidade da silaba apresentou resultados divergentes nos dois estudos em que foi
selecionada como significativa, portanto, nao podemos fazer generalizagoes quanto

ao efeito dos fatores dessa variavel sobre a monotongagao do ditongo [aj].

6.4.2 Monotongacao do ditongo [ej]

A taxa média de aplicacdo da regra de monotongagao do ditongo [ej] foi 61%,
sendo que os maiores percentuais foram constatados em cidades da regiao norte
(77%, 78% e 79%) do pais e 0 menor numa cidade do sul (37%), caracterizando uma
possivel variacao diatopica e apontando para a importancia da inclusao da variavel
Localidade geogrdfica no estudo da monotongagao de [ej| no PB.

A variavel Contexto fonoldgico sequinte foi considerada relevante em todos os
estudos, e seus fatores foram condicionantes para a aplicagao da regra: o tepe |t
sempre aparece favorecendo-a e as vogais e pausas desfavorecendo-a, sendo que a
pausa, geralmente, bloqueia, de forma categérica, a aplicagao da regra. As oclusivas,
com excecao de [g], também tendem a desfavorecer a regra. Enfim, os contextos [b],
[p], [d], [k] e [t] aparecem como bloqueadores categoricos da monotongacao de [ej] e

as fricativas se comportam de forma diferente nos estudos.
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Quanto a Natureza morfolégica do ditongo, os estudos que analisaram essa
variavel organizada em apenas dois fatores (radical e sufizo) indicam que a aplicagio
da regra é favorecida quando o ditongo esta no radical da palavra e desfavorecida
quando estd num sufixo. No tnico estudo que dividiu os sufixos nas categorias
flexionais e deriwacionais, os primeiros desfavoreceram a aplicacao da regra, sendo
a manutencao do ditongo [ej] quase categorica nesse contexto, ao passo que os sufixos
derivacionais favoreceram a monotongacao.

Os fatores da variavel Tonicidade da silaba e Classe gramatical da palavra
se comportam de forma diferente nos estudos. Contudo, nos cinco estudos que
analisaram a Tonicidade da silaba considerando apenas os fatores dtona e ténica,
as sflabas atonas desfavorecem a monotongacao e as tonicas a favorecem. Os itens
verbais tendem a desfavorecer a aplicacdao da regra, enquanto os adjetivos tendem a
favorecer a monotongacao.

A variavel Nidmero de silabas da palavra também apresentou resultados con-
troversos, mas palavras polissilabas tendem a favorecer a monotongagao, enquanto
palavras dissilabas a desfavorecer. Ja as palavras monossilabas, por sua vez, blo-
queiam a aplicacao da regra categoricamente.

A andlise da variavel Nivel de escolaridade mostrou que os falantes nao-
escolarizados ou menos escolarizados sao os que mais aplicam a regra, enquanto
os mais escolarizados, com ensino médio e superior, possuem os menores indices de

aplicacao.

6.4.3 Monotongacao do ditongo [ow]

A taxa média de aplicagdo da regra de monotongagao do ditongo |ow| foi 90%,
sendo que o menor indice de aplicagao da regra (70%) ocorreu em Uberaba-MG e
os maiores indices foram verificados em Jodo Pessoa (99%) e nas cidades da regiao
sul: Florianopolis (96%) e Porto Alegre (96%).

A monotongacao do ditongo [ow| é categdrica em varios contextos e quase
categorica outros, ocorrendo independentemente do contexto fonolégico seguinte e
precedente. Ainda assim, essas duas variaveis exercem algum efeito sobre monoton-

gacgao de [ow]. Com excegao do resultado verificado em um dos estudos, o tepe |t
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¢ um contexto fonologico seguinte que favorece a monotongacao de [ow]| de forma
categorica ou quase categorica. Os fatores [k]|, [g], [m] e [f] também sdo contextos
favorecedores do fenomeno. Os fatores [3], [x], [£] apareceram, apenas, favorecendo
a aplicacao da regra de forma categorica e os demais fatores da variavel Contexto
fonologico sequinte apresentaram resultados divergentes.

A andlise do Contexto fonoldgico precedente mostrou que o tepe [c] é o fator
que mais favorece a monotongagdo. As vogais, a oclusiva [g] e a pausa também
tendem a favorecer a aplicagdo da regra. Os fatores [f], |[], [3], |4], [n], [o], |m]
e [u], da variavel Contezto fonoldgico precedente foram categoricos em favorecer
a monotongacao. As oclusivas bilabiais [p] e [b] e a fricativa [v] sdo os unicos
contextos reportados, apenas, como desfavorecedores da regra, ja os demais fatores
se comportam de forma diferente nos estudos.

Quanto & Tonicidade da silaba, a aplicacao da regra ¢ desfavorecida em silabas
atonas e favorecida em silabas tonicas, entretanto, os pesos relativos das silabas
tonicas estdo muito proximos a um valor de efeito neutro (entre .52 e .56), indicando
que as silabas tonicas nao exercem grande influéncia na aplicacao da regra.

Os falantes nao escolarizados sao os que mais aplicam a regra de monoton-
gacao de |ow|, enquanto aqueles que cursaram o ensino médio ou superior tendem
a desfavorecer a aplicacdo da regra. A andlise da variavel Tipo de registro indi-
cou que a monotongacao é favorecida por situagoes de fala mais informais (D2),
assim, quanto menor for o grau de formalidade, maior é a probabilidade de ocorrer

a monotongacao de [ow].

6.4.4 Quadro unificado da monotongacao dos ditongos [aj],
lej] e [ow]

O quadro 7 sintetiza os dados sobre o efeito dos fatores das varidveis sobre
a aplicacao da regra de monotongagao de cada ditongo: [aj], |ej] e |ow]. Fatores
que se comportaram de forma divergente nos estudos nao estao incluidos no qua-
dro, dado que nao é possivel classificad-los apenas como fatores favorecedores ou

desfavorecedores.
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. Variavel Fatores Fatores des-
Ditongo . Obs.
previsora favorecedores favorecedores
Contexto Demais [f] & um fator
[aj] fonologico ] condicionante da
. contextos ~
seguinte monotongacao
Contexto [b], [p], [d], [b], [p], [d], [k]
. k], [t], [t] bloqueiam,
fonologico [¢] : )
. vogails e categoricamente
seguinte -
pausa a monotongacao
Natur’ez.a Radical Suﬁxo
morfolégica flexional
le]] Nimero de ’ monossﬂabos
. Monossilabos bloqueiam a
silabas -
monotongacao
Nao-
Nivel de escolarizados Ensino médio
escolaridade Ensino e superior
fundamental
esses podem
Contexto [c], [k], [g], favorecer a
fonologico 1, I3, [4], monotongagao
seguinte (m], [x] de forma
categorica
1], U, [3l, 4],
Contesto gl [1, 1), ), b, lo)
. [u] favorecem a
[ow] fonologico 3], [4], In], [p], [b], [¥] monotongacio
precedente [m], [o], [u] de forma
categorica
Tonicidade Silabas Silabas
da silaba tonicas atonas
Nivel de Nao Ensino médio
escolaridade  escolarizados e superior
Tipo de Dlalqgo Elocug(?es
rogistro entre 2 infor- formais
& mantes (D2) (EF)

Quadro 7: Sintese dos dados - quadro unificado da monotongagao de [aj], [ej] e [ow]

- fatores favorecedores e desfavorecedores

Além dos dados resumidos no quadro 7, destaca-se a importancia da variavel

Localidade geogrdfica, evidenciada pelos resultados desta revisao sistematica, na ana-

lise da monotongagao do ditongo [ej], que constatou os maiores indices do fenémeno

na regiao norte do pais e os menores na regiao sul, apontando, assim, a existéncia de
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uma variacao diatopica. Contudo, tal resultado pode também estar relacionado ao
fato de na regiao norte a populacao ter menos acesso a escolarizacao. Dessa forma,
pode haver uma sobreposicao da influéncia do nivel de escolaridade dos informantes
na localizagao geografica, ja que o estudo de Santos (2012) sobre capitais da regiao
norte indicou que o maior indice de aplicagdo da regra ocorreu entre os falantes
menos escolarizados (82%). Todavia, se compararmos o indice de monotongagao
verificado por Santos (2012) entre os falantes com ensino superior (64%), notamos
que esse indice ainda é bem maior do que taxa geral de monotongacao de 37% ve-
rificada por Toledo (2011) em Porto Alegre-RS, reforcando a hipotese da variagao

diatopica. No capitulo 7 tecemos algumas consideragoes finais.



Capitulo 7

CONSIDERACOES FINAIS

Um ditongo ¢ aqui concebido como o encontro de uma vogal propriamente dita
e um glide, isto ¢, um elemento que nao constitui pico de sonoridade na silaba. Por-
tanto, a monotongacao consiste na reducao do ditongo a uma vogal simples por meio
do apagamento do glide (XAVIER; MATEUS, 1990; SILVA, 2002; MENDONCA,
2003). Isto posto, o objetivo deste estudo foi realizar uma revisao sistematica da mo-
notongacao de ditongos orais no PB, com os estudos primarios sendo dissertacoes de
mestrado e teses de doutorado que investigaram o fenémeno a partir dos pressupos-
tos tedrico-metodologicos da Sociolinguistica Variacionista (WEINREICH; LABOV;
HERZOG, 1968; LABOV, 1972; CEDERGREN; SANKOFF, 1974; ROUSSEAU;
SANKOFF, 1978; LABOV, 1994, 2001).

Nos estudos primarios incluidos nesta revisao sistematica, o trabalho é inici-
ado com a selecao da variavel linguistica a ser analisada — a realizagao variavel de
um, ou mais ditongos orais, que possui duas variantes: o ditongo, propriamente
dito e o monotongo — em seguida a comunidade de fala ¢ escolhida e as variaveis
independentes (linguisticas e sociais) sao definidas, de acordo com o conhecimento
do linguista a respeito do fendémeno que esta sendo estudado. Geralmente, as varia-
veis previsoras sociais consideradas sao Sezxo, Faira etdria e Nivel de escolaridade
dos informantes e as variaveis previsoras linguisticas sao Contexto fonoldgico pre-
cedente, Contexto fonoldgico sequinte, Tonicidade da silaba que contém o ditongo,
Classe gramatical da palavra, Numero de silabas da palavra e Natureza morfoldgica
do ditongo, entre outras, a depender do estudo. Os dados de fala, da comunidade

eleita, geralmente, sao obtidos por meio de entrevistas gravadas e os informantes sao
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estratificados de acordo com caracteristicas sociais, comumente, sexo, faixa etaria,
e nivel de escolaridade.

Nesses estudos, o tratamento quantitativo dos dados foi realizado de acordo
com o método da Sociolinguistica Quantitativa, aplicando uma anélise de regra
varidvel. Cada regra controla uma variavel linguistica binaria (variavel resposta)
denominada, na Sociolinguistica, varidvel dependente quanto as suas possiveis reali-
zacoes, chamadas variantes. Como a varidvel dependente binéria, realizacao variavel
de um ditongo, é controlada pela regra variavel de monotongacao, quando a regra é
aplicada o ditongo é reduzido a um monotongo (ou vogal simples) e quando nao é
aplicada, o ditongo é realizado, integralmente. As variaveis linguisticas e sociais que
interagem e influenciam a aplicacao da regra, sao as variaveis previsoras, denomi-
nadas wvaridveis independentes, ou grupo de fatores, as quais, por sua vez, possuem
dois ou mais niveis, denominados fatores (os fatores da variavel Sezxo, por exemplo,
sao: feminino e masculino). A anlise estatistica, em todos os estudos primérios, é
realizada pelo pacote de programas Varbrul ( Variable Rules Analysis) — ou uma de
suas versoes como o Goldvarb X — que analisa regras varidveis quantificando o valor
do efeito dos fatores das variaveis previsoras (independentes) selecionadas, como
relevantes a aplicacao da regra variavel de monotongacao, por meio do modelo esta-
tistico de regressao logistica. O valor do efeito de cada fator, calculado numa escala
de probabilidade, ¢ chamado, na Sociolinguistica, de peso relativo e indica em que
medida e em que direcao cada fator afeta a taxa de aplicacao da regra. A regressao
logistica, nesse software, considera, simultaneamente, todas as variaveis previsoras
que o pesquisador pretenda controlar, desde que tais variaveis sejam categoricas.

Cada um dos estudos primérios, incluidos nesta revisao sistemaética, descreve
e analisa uma variedade local do PB e seus resultados nao sao relacionados, siste-
maticamente, a resultados de estudos realizados em outras localidades. Portanto,
nao apresentam uma visao completa a respeito da monotongacao dos ditongos orais
no PB, o que reforcou a importancia desta revisao sistematica que reine e unifica

informagoes que estao dispersas nesses estudos, fornecendo uma visao panoramica
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do fendmeno. Essa visao panoramica possibilitou propormos generalizacoes a res-
peito do efeito dos fatores das varidveis previsoras sobre a monotongacao de cada
um dos ditongos analisados e evidenciar especificidades das regioes do Brasil.

O termo revisao sistemdtica, aqui empregado, denomina um tipo de estudo,
desenvolvido para a area da satude, pela Cochrane Collaboration, que visa reunir,
de forma organizada, os resultados de varias pesquisas a fim de responder a uma
pergunta de pesquisa especifica. Sua metodologia consiste em aplicar métodos expli-
citos e sistematizados para identificar e selecionar estudos relevantes, denominados
estudos primarios, bem como, coletar, avaliar a validade e analisar os dados dos
estudos selecionados (HIGGINS et al., 2019). Com a finalidade de evitar algum viés
de anélise, na revisao sistemética, os métodos de busca, selecao, coleta e anélise dos
dados sao pré-estabelecidos, seguindo um processo rigoroso, e descritos num proto-
colo que deve ser fielmente seguido durante o desenvolvimento da revisao, como no
presente estudo.

Apesar de o método Cochrane ter sido desenvolvido para a area da satde,
é possivel aplica-lo, também, as ciéncias sociais (PETTICREW; ROBERTS, 2006;
ARAUJO; VIEIRA, 2021). Sua metodologia foi empregada, integralmente, nesse
estudo, com algumas poucas adaptacoes. A aplicacao de tal método permitiu de-
senvolver critérios para selecao, coleta, compilacao e analise dos dados relevantes,
obtidos a partir dos estudos primarios, além de eliminar eventuais vieses que pudes-
sem influenciar o resultado da sintese desses dados.

Na primeira etapa desta revisao sistematica definimos a pergunta de pesquisa.
Inicialmente, considerariamos todas as dissertagoes e teses sobre a variacao em diton-
gos orais no PB, todavia, devido & necessidade de haver uma semelhanca, minima,
entre os estudos primérios incluidos na revisao, a fim de que seus resultados fossem
comparaveis, optamos por nos concentrar no fenémeno da monotongacao. Desse
modo, a pergunta definida foi: Qual € o status da monotongacao de ditongos orais
no portugués falado no Brasil, verificado nas dissertacoes de mestrado e teses de
doutorado que investigaram o fendémeno? Na segunda etapa, elaboramos o proto-
colo com os métodos utilizados na busca, avaliacao e selecao dos estudos, bem como,

na coleta, analise e sintese dos dados.
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Na terceira etapa, identificamos e, posteriormente, selecionamos os estudos
primarios. A pesquisa foi realizada em 2018 e refeita, para fins de atualizacao, no
final do 1° semestre de 2019. Portanto, estudos publicados apos essa data nao estao
contemplados nesta revisao sistemética. Com o objetivo de identificar todas as teses
e dissertagoes que investigaram o fendmeno da monotongacao de ditongos orais no
PB, a pesquisa foi iniciada no site do Catdlogo de teses e dissertacoes da CAPES.
Nesse site encontramos referéncias de 90% dos estudos, incluindo a informacgao da
biblioteca depositaria dos mesmos. Com essas informagcoes fizemos buscas nas bi-
bliotecas digitais das universidades, onde encontramos boa parte dos trabalhos. Em
seguida verificamos as referéncias bibliograficas contidas nesses trabalhos, o que nos
forneceu dados de estudos nao encontrados no catalogo da CAPES, e que, em sua
maioria, foram obtidos nas bibliotecas digitais das faculdades em que estao deposi-
tados. Feito isso, entramos em contato (via e-mail) com os autores dos trabalhos que
nao estavam disponiveis em versao digital e, quando necessario, com as bibliotecas
fisicas das universidades, obtendo, assim, os estudos que faltavam. Dessa forma,
identificamos um total de dezessete estudos.

Finalizada a pesquisa iniciamos a selecao dos estudos relevantes de acordo com
os seguintes critérios de elegibilidade: (i) o estudo deveria analisar o fenémeno da
monotongacao de um ou mais ditongos orais em alguma variedade do portugués
falado no Brasil; (ii) o estudo deveria utilizar a metodologia da Sociolinguistica
Quantitativa aplicando uma anélise estatistica aos dados que gerasse pesos relativos
para cada um dos fatores que influenciassem (favorecendo ou desfavorecendo) a
aplicacao da regra de monotongacao. Dos dezessete estudos identificados, foram
selecionados doze, os quais foram incluidos na revisao sistematica.

Na quarta etapa coletamos os dados considerados na analise. A fim de elimi-
nar um viés decorrente da auséncia de resultados de estudos, tomamos o cuidado
de coletar os resultados de cada estudo de forma integral e seguindo uma mesma
ordem de coleta: (i) o tipo de ditongo analisado; (ii) a regiao geografica abrangida
no estudo; (iii) o percentual de aplicacdo da regra de monotongagdo, bem como
o tamanho da amostra analisada (total de ocorréncias); (iv) as variaveis previso-

ras (independentes), linguisticas e sociais, controladas na anéalise; (v) as variaveis
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previsoras selecionadas, como sendo significativas, para a aplicacao da regra de mo-
notongagao de cada ditongo analisado; e (vi) os niveis (fatores) componentes das
varidveis significativas, em cada estudo primério, bem como o percentual de aplica-
cao da regra diante de cada fator e o seu peso relativo.

Na quinta etapa, realizamos a principal modificacao no método Cochrane, de
forma a adapta-lo para elaborar uma revisao de estudos fonologicos pautados na
Sociolinguistica. Em vez de uma anélise de risco de viés, nesta etapa, analisa-
mos a aplicacao, nos estudos primarios desta revisao sistematica, de cada passo da
metodologia da Sociolinguistica Quantitativa, nomeadamente: (i) identificacdo da
variavel linguistica (resposta) e das possiveis variaveis previsoras (fatores que pos-
sam influenciar a escolha de uma das variantes da variavel resposta); (ii) selecao da
comunidade de fala e dos informantes; (iii) coleta de dados (trabalho de campo); (iv)
analise quantitativa e apresentagdo dos dados; e (v) interpretacao dos resultados e
analise dos fatores que influenciam o uso de uma das variantes da variavel resposta.
Propomos, dessa forma, uma discussao sobre a aplicacao do método e as ferramen-
tas utilizadas nos estudos sociolinguisticos incluidos nesta revisao sistematica. Além
disso, apontamos algumas diretrizes para a elaboracao de estudos sobre a monoton-
gacao de ditongos orais, no PB, baseados na metodologia da Sociolinguistica. Nesta

etapa verificamos que:

e Todos os estudos selecionaram uma comunidade de fala delimitada geografica-
mente e a selecao dos informantes foi realizada, adequadamente, pelo método
aleatorio estratificado, no qual a populacao é dividida em estratos sociais —
também chamados células ou casas — cada uma composta por informantes
com as mesmas caracteristicas sociais, sendo que a selecao dos informantes

para preencher cada célula é aleatoria.

e A analise quantitativa, em todas as dissertacoes incluidas nesta revisao siste-
matica, é realizada por uma versao do Varbrul, um pacote de softwares criado
especialmente para conduzir analises estatisticas em estudos sociolinguisticos,
especificamente, para realizar analises de regras variaveis que controlam va-

riaveis linguisticas binarias, por meio de uma regressao logistica, sendo esta a
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tinica modelagem estatistica que o software realiza (TAGLIAMONTE, 2006;
GUY; ZILLES, 2007; TAGLIAMONTE, 2012).

e A utilizagdo do Varbrul nao exige muito conhecimento na area de estatistica
e fornece resultados, num formato, com o qual, os sociolinguistas estao habi-
tuados a trabalhar. Contudo, as versoes do Varbrul, nao analisam variaveis
previsoras numéricas, como a idade dos informantes, sendo necessario codifica-
la transformando seus valores em categorias, comumente, faixas etarias. Além
disso, e 0 mais importante, o software nao esta equipado para considerar, na
andlise, o efeito de variaveis previsoras aleatorias como Informante e Item

lexical.

e Considerando que o objetivo de um modelo de regressao nao é alcancar re-
sultados véalidos apenas para a amostra analisada, mas poder generalizar seus
resultados para a populagao, é importante informar ao modelo estatistico a
existéncia de efeitos de vaidveis aleatorias para que os resultados dos efeito
das variaveis fixas - efeitos que interessam no estudo - sejam ajustados e, para

tanto, é preciso empregar um modelo de efeitos mistos.

e Para utilizar um modelo misto é necessario usar ferramentas como o Rbrul e
o R. Nao obstante, apesar da existéncia, had mais de uma década, dessas ferra-
mentas, mesmo estudos mais recentes (CYSNE, 2016; FREITAS, 2017) ainda
utilizam o Goldvarb X, tltima versao do Varbrul, para Windows (SANKOFF;
TAGLIAMONTE; SMITH, 2005), desconsiderando, em suas anéalises, devido

as limitacoes dessa ferramenta, o efeito das variaveis aleatorias.

e Aventamos a possibilidade de que a monotongacao dos ditongos orais [aj],
lej] e Jow] fosse um processo, essencialmente, linguistico e nao social, dado
que, os proprios autores, de alguns dos estudos incluidos na revisao sistema-
tica, bem como varios outros estudos que investigaram o mesmo fenémeno
— apresentados no capitulo 1 — afirmam que as varidveis previsoras sociais
nao sao condicionantes para a monotongacao dos ditongos orais analisados,
exercendo pouca ou nenhuma influéncia sobre a aplicagao da regra (VEADO,

1983; RIBEIRO, 1990; DIAS, 1993; PAIVA, 1996; SILVA, 1997; ARAGAO,
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2000; FARIAS; OLIVEIRA, 2003; PEREIRA, 2004a; AMARAL, 2005; SAN-
TOS; CHAVES, 2010; CRISTOFOLINI, 2011; LOPES, 2002; CARVALHO,
2007; FARIAS, 2008; TOLEDO, 2011; FREITAS, 2017). Todavia, constata-
mos uma influéncia da variavel Nivel de escolaridade sobre a monotongacao
de [ej] e de |ow], além de uma variacao diatopica na analise dos indices de
monotongacao, sobretudo, do ditongo [ej]. Portanto, a despeito das variaveis
previsoras sociais exercerem menor influéncia sobre a monotongacao, quando
comparadas a varidveis linguisticas, nao podemos afirmar que o fené6meno seja
apenas linguistico, o que nos leva a conclusao de que a aplicacao dos pres-
supostos da Sociolinguistica em estudos sobre a monotongacao dos ditongos

orais [aj], [ej] e [ow] no PB é pertinente.

Na sexta etapa desta revisao sistematica, agrupamos os dados extraidos dos
estudos primarios de acordo com o tipo de ditongo oral estudado: [aj], [ej] e [ow] e
desenvolvemos o estudo comparativo. Em cada agrupamento, analisamos (i) os per-
centuais de aplicacao da regra de monotongagao, considerando a cidade ou cidades
abrangidas pelo estudo; (ii) as variaveis previsoras selecionadas como significativas
em, aproximadamente, 40% dos estudos em cada agrupamento — a fim de dispormos
de dados com os quais cada resultado pudesse ser comparado; e (iii) o efeito dos
fatores componentes dessas variaveis, fornecido pelo peso relativo de cada fator, em
cada estudo. As tabelas, utilizadas para a apresentacdao dos dados, seguiram um
mesmo padrao de layout. Por fim, sintetizamos os resultados da analise de cada
tipo de ditongo e, a partir dessa sintese, elaboramos um quadro unificado da mo-
notongagao de cada um dos trés ditongos orais no PB: [aj|, [ej] e [ow]. Essa sintese
nao foi realizada por meio de uma meta-andlise devido a falta de homogeneidade
entre as amostras de dados analisadas nos estudos primarios, visto que, alguns deles
analisam dados de fala obtidos de entrevistas sociolinguisticas de fala espontanea,
mas outros utilizam didlogos entre dois informantes (D2) e elocugoes formais (EF)
(PALLADINO NETTO, 1995; ARAUJO, 2000; CYSNE, 2016), além de questiona-
rios (FARIAS, 2008; SANTOS, 2012). Além disso, os estudos consideram, em suas

analises estatisticas, diferentes variaveis previsoras.
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Os trés estudos que analisaram a monotongacdo do ditongo [aj|, apontaram
que o fenomeno esta condicionado pelo Contexto fonoldgico seguinte fricativa |[f],
uma vez que os demais fatores dessa variavel inibem e, mais comumente, bloqueiam
de forma categoérica a monotongacao.

A taxa média de aplicacdo da regra de monotongagao do ditongo [ej] foi 61%,
sendo que os maiores percentuais foram constatados em cidades da regiao norte
(77%, 78% e 79%) do pais e 0 menor numa cidade do sul (37%), caracterizando uma
possivel variacao diatopica e apontando para a importancia da inclusao da variavel
Localizag¢ao geogrdfica no estudo da monotongagao de [ej| no PB.

Na anélise dos dados sobre a monotongacao do ditongo |ej|, a variavel Contexto
fonologico sequinte foi considerada relevante em todos os estudos, e seus fatores
foram condicionantes para a aplicacao da regra: o tepe sempre aparece favorecendo-
a e as vogais e pausas desfavorecendo-a, sendo que a pausa, geralmente, bloqueia, de
forma categorica, a aplicacdo da regra. As oclusivas também tendem a desfavorecer
a monotongacao do ditongo |ej| e os contextos |b|, [p|, |d], [k|, [t] aparecem como
bloqueadores categoricos do fendmeno.

Quanto a Natureza morfoldgica do ditongo, os estudos que consideraram ape-
nas os fatores radical e sufizo indicam que o radical é o contexto que mais propicia
a aplicagao da regra de monotongagao do ditongo [ej], enquanto os sufixos flexionais
tendem a desfavorecer a aplicacao da regra. A variavel Numero de silabas da palavra
apresentou alguns resultados controversos, mas palavras polissilabas tendem a favo-
recer a monotongagao de |ej|, enquanto palavras dissilabas tendem a desfavorecé-la.
Ja as palavras monossilabas, por sua vez, bloqueiam a aplicagao da regra categori-
camente.

A andlise da variavel Nivel de escolaridade mostrou que os falantes nao-
escolarizados ou menos escolarizados sao 0s que mais realizam a monotongacao de
lej], enquanto os mais escolarizados (com ensino médio e superior) apresentam os
menores indices de aplicacao da regra.

A taxa média de aplicagdo da regra de monotongagao do ditongo [ow| foi 90%,

sendo que o menor indice de aplicagao da regra (70%) ocorreu em Uberaba-MG e
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os maiores indices foram verificados em Jodo Pessoa (99%) e nas cidades da regiao
sul: Florianopolis (96%) e Porto Alegre (96%).

A andlise da monotongacao do ditongo [ow], indicou que a aplicagao da regra é
categobrica em varios contextos e quase categoérica em outros, ocorrendo independen-
temente do contexto fonologico seguinte e precedente. Contudo, essas duas varidveis
exercem algum efeito sobre monotongagao de [ow]. Com excecao do resultado ve-
rificado em um dos estudos, o [c] & um contexto fonologico seguinte que favorece
a monotongacao de |ow| de forma categorica ou quase categorica. Os fatores [k],
lg], [m] e [f] também sao contextos favorecedores do fenomeno. Os fatores [3], |x],
|£] apareceram, apenas, favorecendo a aplicacdo da regra de forma categorica, e
os demais fatores da variavel Contexto fonologico sequinte apresentaram resultados
divergentes.

A analise do Contexto fonoldgico precedente mostrou que o [¢] é o fator que
mais favorece a monotongacao do ditongo [ow|. As vogais, a oclusiva [g] e a pausa
também tendem a favorecer a aplicacao da regra. Os fatores [f], ||, [3], [£], [nl, [o],
|m] e [u], da variavel Contexto fonoldgico precedente foram categoricos em favorecer
a monotongacao. As oclusivas bilabiais [p] e [b] e a fricativa [v] sdo os unicos
contextos reportados, apenas, como desfavorecedores da regra, ja os demais fatores
se comportam de forma diferente nos estudos.

Quanto & Tonicidade da silaba, a aplicacao da regra ¢ desfavorecida em silabas
atonas e favorecida em silabas tonicas, entretanto, os pesos relativos das silabas
tonicas estdo muito proximos a um valor de efeito neutro (entre .52 e .56), indi-
cando que as sflabas tonicas nao exercem grande influéncia na aplicacao da regra de
monotongacao de [ow].

Os falantes nao escolarizados sdo os mais propensos a monotongacao de [ow],
enquanto aqueles que cursaram o ensino médio ou superior tendem a desfavorecer
a aplicacao da regra. Por fim, a analise da variavel Tipo de registro indicou que a
monotongacao é favorecida em situagoes de fala mais informais (D2). Assim, quanto
menor for o grau de formalidade, maior é a probabilidade de ocorrer a monotongacao
de [ow].

Dessa forma, esta revisao sisteméatica apresentou uma visao panoramica da
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monotongacdo dos ditongos orais do PB ([aj], |ej| e [ow]), propondo generalizagoes
a respeito do efeito dos fatores das varidveis previsoras sobre a monotongacao de
cada um dos ditongos analisados, e destacando a importancia da inclusao das va-
ridveis previsoras aleatorias Informante e Item lexical. Além do mais, a anélise das
taxas percentuais de aplicacao da regra, por cidade — realizada por meio da medida
estatistica de tendéncia central média aritmética (MA) e das medidas de dispersao
desvio absoluto (DA) e desvio médio absoluto (DMA) —, permitiu que esse estudo
apresentasse um valor médio da taxa percentual de aplicacao da regra de mono-
tongacao em cada ditongo e, ao mesmo tempo, evidenciou as especificidades das
diferentes regioes do territorio brasileiro, um pais de dimensoes continentais. Des-
tarte, esse estudo mostrou que o fendomeno da monotongacao ¢ influenciado, nao
apenas por variaveis previsoras linguisticas, mas, também, por variaveis sociais, es-
pecificamente, Nivel de escolaridade do informante e Localidade geogrifica devido a
existéncia de uma variacao diatopica, sobretudo, na monotongacao do ditongo [ej|.

Ademais, neste trabalho, realizamos uma avaliacao critica da aplicacao da me-
todologia da Sociolinguistica Quantitativa (capitulo 5) e propomos diretrizes para
o desenvolvimento de estudos da monotongacao de ditongos orais no PB, pautados
na metodologia da Sociolinguistica. Para tanto, no capitulo 2, discorremos sobre (i)
os pressupostos tedrico-metodologicos da Sociolinguistica Variacionista; (ii) nogoes
fundamentais de estatistica e o modelo de regressao logistica, utilizado pela Socio-
linguistica; e (iii) a utilizacao dos softwares utilizados para executar os calculos dos
parametros de um modelo de regressao logistica: o Varbrul (e suas versoes), o Rbrul
e o R (por meio de sua interface RStudio), quando discutimos o uso desses softwares
considerando suas limitacoes e as vantagens de se utilizar cada um deles.

Por fim, esta revisao sistematica faz uso de uma metodologia de revisao e sin-
tese de dados inédita em estudos na area da fonologia do portugués, nomeadamente,
o método Cochrane, desenvolvido para area da satude, o qual foi adaptado para re-
visar estudos fonologicos, pautados na Sociolinguistica Variacionista. A descri¢ao
detalhada do método, no capitulo 3, mostra que é possivel aplica-lo nao apenas na
area da fonologia, mas em quaisquer estudos linguisticos que utilizam a metodologia

da Sociolinguistica. Assim, este trabalho, além de contribuir para a sistematizacao
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de estudos sociolinguisticos sobre a monotongacao de ditongos orais no PB, também

amplia as possibilidades de aplicacao do método Cochrane em estudos linguisticos.
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