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RESUMO

Ferreira MP. Homogeneidade intraciasse; estudo empirico sobre setores
censitirios como unidades primirias de amostragem. Sio Paulo:
2003.[Disserta¢io de mestrado — Faculdade de Saide Publica da Universidade de

Sio Paulo]

Objetives. Comparar dois métodos de estimagéo do coeficiente de correlagdo
intraclasse. no contexto de inquéritos domciliares em que o setor censitirio é a
unidade primaria de amostragem. Avaliar o efeito da homogeneidade intra setor
censitario, na amostra da Pesquisa de Condi¢des de Vida no Estado de S3o Paulo, no
ano de 1998. Métodos. Utilizando-se dois estimadores do coeficiente de correlagio
intraclasse foram calculadas as respectivas estimativas para 24 varidveis, em sete
dominios. Também foram calculados os efeitos do delineamento e tamanhos de
amostras. A fonte de dados utilizada foi a Pesquisa sobre Condi¢Bes de Vida,
realizada pela Fundagfio SEADE no Estado de Sdo Paulo em 1998. Resultades. icc e
roh apresentaram resultados semelhantes. Para as vanaveis analisadas, a matoria das
estimativas obtidas por meio de roh estava incluida no intervalo de confianga de 95%

de icc. Nos sete dominios da Pesquisa de Condigbes de Vida, as varidveis de

rendimentos sdo as responsdveis pelas maiores estimativas do coeficiente de
correlagdo intraclasse. A perda de precisio comporta-se de forma semelhante em
todos os dominios. Variaveis soctoecondmicas, especificamente rendimemntos,

apresentam 0s aiores deff’s, nunca inferiores a dois. Conclusdes. A estimagdio do



coeficiente de correlagdo intraclasse por meio de roh apresenta resultados similares
quando se utiliza icc. Este resultado indica que para planejamentos de amostras pode-
se utilizar tanto icc quanto roh, sendo que este ltimo apresenta uma maior facilidade
de calculo, uma vez que o deff é usualmente apresentado pela maioria dos pacotes
computacionais de calculo de erros amostrais. Reafirmou-se o setor censitdrio como
unidade homogénea com relagfo as variaveis de rendimentos consideradas no estudo.
Para a Regido Metropolitana de Sdo Paulo, os setores censitarios se mostraram mais
homogéneos, do que os pertencentes aos dominios do Interior, em relagfio as
variaveis socioecondmicas, particularmente rendimentos.

Descritores: Coeficiente de correlagdo intraclasse. Planos complexos de
amostragemn, Efeito do delineamento. Tamanhos de amostras



SUMMARY

Ferreira MP. Intraclass Homogeneity: census tract as primary sampling unit a
empirical study. Sdo Paulo: 2003.[Dissertagdo de mestrado — Faculdade de Saide

Publica da Universidade de Sdo Paulo]

Objective. This work aims to compare two estimation methods for intraclass
correlation coefficient, viewed in the context of household’s survevs. The study also
evaluates the homogeneity effect within census tract in the Pesquisa de Condicdes de
Vida in S#o Paulo State. Methodology. Two intraclass correlation coefficient
estimators were computed for 24 variables in the seven strata. The design effects and
sample sizes were also computed. The data came from the Pesquisa de Condigdes de
Vida, carried out by Fundagdo SEADE, in 1998. Results. The analvsis of icc and roh
showed similar results, with more then half of estimates of rok included in the icc
95% confidence interval. The income variables showed the greatest intraclass
correlation coefficients estimates. The design effect behavior was similar in all the
strata. Socioeconomic variables, particularly income variables. showed the biggest
deff. Conclusions. The two estimation methods showed similar results. These
suggest that in design surveys the two estimators can be used. The advantages for roa
are two: simplicity and availabilitv in most of statistical packages.

Descriptors; Intraclass correlation coefficient. Survey sampling. Design effect.
Sample size.
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1 INTRODUCAO

As pesquisas domiciliares por amostragem constituem-s¢ em importantes
ferramentas para a obtengfio de informagdes demogrificas, socioecondmicas e
epidemiologicas sobre a populagio em geral Como exemplos deste tipo de
levantamento tem-se, entre outros, a Pesquisa Nacional de Domicilios (PNAD),
realizada anualmente pela Fundagio Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica
(IBGE), a Pesquisa de Emprego ¢ Desemprego na Regifio Metropolitana de Sio
Paulo (PED) e a Pesquisa de Condi¢des de Vida no Estado de Sdo Paulo (PCV),
ambas realizadas pela Fundagio Sistema Estadual de Andlise de Dados (SEADE).

No campo da saide pnblica estes levantamentos s@o importantes para o
planejamento e avaliagdo de servigos de satde, além de permitirem a realizagfio de
amplos diagnosticos de saude. ALVES (2002) relaciona algumas vantagens dos
inquéritos domiciliares para a saude publica, citadas por diversos autores. Sdo elas:

e ‘“Inclusdo da parcela da popula¢do que ndo tem acesso ao sistema de saude

(LEBRAO 1991);

s facilidade de atingir usuarios de diferentes instituicGes prestadoras de
servigos (CARVALHEIRO 1981),

e Supera¢do das limitagdes que dados de fontes secunddrias apresentam, em
especial a que se refere a seleg@o de casos de maior gravidade, em estudos de
morbidade (CESAR 1997);

e Possibilidade de coletar informagdes referentes a varidveis que se relacionam

com os fenémenos sob investigagdo, aumentando a compreensdo sobre sua



ocorréncia e a capacidade de determinar intervengdes apropriadas (WHITE
1985)."

Nos inquéntos domiciliares utiliza-se usualmente planos complexos de
amostragem, sendo a amostragem por conglomerados em dois ou mais estagios o
delineamento mais freqiiente. Isto é conseqiiéncia do fato que. a unidade de
informagdo — o domicilio — encontra-se normalmente agrupada em conglomerados.
Domicilios localizam-se em quadras que, por sua vez, pertencem a bairros, que
formam as cidades, etc. A unido destes conglomerados, em algum nivel, constitui a
populagdo. Assim, o procedimento da amostragem por conglomerados pode ser
resumido como: “quando os elementos da populacdo sdo reunidos em grupo e. por
sua vez. alguns destes sdo sorteados para compor a amosira. o procedimento
denomina-se: amostragem por conglomerados” (SILVA, 1998).

A diferenga entre esse desenho amostral e a amostragem aleatoria simples (AAS)
é que, nesta ultima, todos os elementos da populagdo possuen igual probabilidade de
vir a pertencer 4 amostra e a selecdo de cada elemento ¢ realizada de forma
independente dos demais. Ji4 na amostragem por conglomerados, em um ou mais
estagios, a probabilidade de um elemento pertencer a uma amostra é condicionada ao
fato do conglomerado a que pertence ser selecionado para compor a amostra
(KALTON 1983).

A grande vantagem da amostragem por conglomerados € a diminui¢do dos custos
de obtencdo da informacdo. A desvantagem, € a perda de precis@o das estimativas em
relacdo aquelas obtidas por meio de AAS. Pois, para uma determinada caracteristica,
os elementos pertencentes a um mesmo conglomerado sdo mais “parecidos” entre si,

do que os pertencentes a outro conglomerado. De modo geral. a variabilidade



existente dentro do conglomerado ¢ menor do que a variabilidade observada para o
total da populagiio de interesse, contranando a defini¢io tedrica de conglomerago.

Assim, “a sele¢cdo de mais um elemento de um mesmo conglomerado adiciona
menos informagdo nova do que se este elemento fosse selecionado atraves de um
sorteio totalmente independente . Ou seja, uma amostra por conglomerados em um
unico estagio nio € tdo variada quanto uma amostra aleatoria simples de mesmo
tamanho (LEVY e LEMESHOW 1999).

Um dos exemplos mais conhecidos sobre a similandade existente entre elementos
pertencentes a um mesmo conglomerado, refere-se aos niveis de rendimentos
observados nas familias moradoras em um mesmo setor censitario. A Figura 1
mostra um decréscimo, tanto nos niveis. quanto na variabilidade da variavel renda
familiar total, quando se compara a Regiio Metropolitana de S3o Paulo (RMSP), o

distrito de Santo Amaro e o setor censitirio de numero 524 pertencente a este

distrito.
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Figura 1 — Box-Plot da Renda Familiar Total, segundo regides geograficas. 1998.
Em reais de setembro de 1998.



Resumidamente as vantagens e desvantagens do modelo de amostragem por

conglomerados estdo apresentadas no Quadro 1.

Quadre 1 — Vantagens e Desvantagens da Amostragem por Conglomerados em

Relagiio a Amostragem por Elementos.

VANTAGENS

DESVANTAGEM

1. Diminuigdo dos custos

2. Agilidade nas operagles de campo;

3. Uthzagdo de cadastros parciais existentes
para as selegdes nos diferentes estagios,

como por exemplo, a relaglio dos setores

censitarios,

1. Perda de precisio em relagdo a uma
amostra de elementos, devido a
possivel existéncia de similaridade
entre os elementos de um mesmo

conglomerado

2. Estimadores distintos dos utilizados
na AAS.

3. Necessidade de programas

computacionais especificos para o

processamento dos dados

Com a finalidade de mensurar a perda de precisdo de uma amostragem por

conglomerados, em relagio a uma AAS, KISH (1965) propds o efeito do

delineamento, ou Design Effect (Deff), que se constitui na razio entre a variancia de

um determinado estimador (63), calculado sob amostragem de conglomerados, e a

variancia do mesmo estimador sob amostragem aleatoria simples.




Var(é)
D = —mx.......":.g_ 1
b= i), @

onde,
Var(é) Ac - varidncia de & na amostra de conglomerados:

Var(6) aas - varidncia de # na amostra aleatoria simples.

Suponha uma amostra por conglomerados de tamanhos iguais (B) em uma
populagdo de tamanho N. Dos A conglomerados da populaciio, a sfo selecionados
através de amostragem aleatoria simples, e todos os elementos do conglomerado sdio

selecionados para compor a amostra. O tamanho da amostra € dado porn =aB ea

*

a B a
zX Yag X¥a
fragdo amostral por f= n/N=aB/AB=a/4. A média amostral é ¥_ =2 £ =
a

onde ¥, ¢ amédia do a-ésimo conglomerado. A vanancia de v, € dada por:
a)S?
VT )=|1-2 e 2
¥.) [ A) - )

onde,

2 M

(Y‘r - ?)2 - - - =7
y ¢ a vanéncia das médias dos conglomerados, Y, ¢ a média

S; =
-1

populacional do a-ésimo conglomerado e Y ¢ a média populacional,

Sob uma AAS com n=aB elementos, a média amostral é dada por V= Zn:yi /n

i=1

N 2
(i_f}'gi(Yi MY)
n N -1

com varidncia igual a (1-)S%/n =



Entdo o efeito do desenho pode ser escrito como,

S2/a _BS?
S2/aB S ©)

Deff =

Assim, por exemplo, um Deff igual a 3.0 significa que a varidncia da média
amostral obtida através de uma amostra por conglomerados € trés vezes a varidncia
desse estimador obtido através de uma AAS. Uma interpretagio altemnativa €: para se
obter a mesma variincia observada na amostra aleatéria simples é necessério triplicar
o tamanho da amostra por conglomerados.

Estimativas do Deff sdo obtidas através das estimativas do denominador e do
numerador da expressdo (3). Para o denominador & estimada a varidncia supondo-se
AAS, ji a estimativa para o numerador pode ser obtida por varios métodos, tais
como: linearizagio de Tavior e replicagio. (ALVES 2002)

A magnitude do Deff depende de como os conglomerados sdo constituidos.
Suponha, por exemplo, que o numero de conglomerados (4) na populagio seja
grande ¢ os elementos da populagfio so distribuidos aleatoriamente nos mesmos.

Entdio, S2 poderia ser interpretado como a varidncia das médias de @ amostras

aleatérias com B elementos cada, sendo aproximadamente igual 2 S°/B. Sob essas

condi¢des Deff tenderia a um. Porém, se os conglomerados forem mais homogéneos

internamente, do que ocorreria se a alocagfio dos elementos fosse aleatéria, as meédias

dos conglomerados serfio mais heterogéneas entre si, implicando em S? maior que

$?/B. Assim, o Deff sera maior do que um (KALTON 1983).



KISH (1965) estabelece a relagdo entre o efeito de delineamento (Deff) e o
coeficiente de correlagdo intraclasse (), que mensura o grau de similaridade intemna
dos conglomerados. A expressdo (4) apresenta essa relagdo no caso de amostragem

por coﬁglomerados de tamanhos iguats em um estagio.

Deff =1+ p(B-1) 4

onde,
B: tamanho do conglomerado;

p : coeficiente de correlagido mtraciasse.

Assim, se em uma grande populagio os conglomerados forem formados de forma
aleatoria, tem-se p ~ 0 e Deff igual a 1, uma vez que 2 similaridade interna dos
elementos do conglomerado é praticamente nula. J4, um valor negativo de p indica
que os conglomerados sdo intemamente mais heterogéneos do que ocorreria numa
alocagfo aleatoria de elementos nos conglomerados, produzindo um Deff < 1. Este
resultado indica que a amostragem por conglomerados é mais precisa que uma
amostragem aleatéria simples. O valor maximo para p € um, e ocorre quando em
cada conglomerado todos os elementos possuem o mesmo valor para a varidvel de
interesse, e esses valores sdo diferentes entre os conglomerados. Nesse caso todos os
conglomerados deveriam compor a amostra (KALTON 1983).

Na pritica, valores negativos de p sdo extremamente raros. Usualmente os

valores de o sfio pequenos, a maioria abaixo de 0,15. (KALTON 1983)



No caso de amostragem por conglomerados com tamanhos iguais em dois
estagios o valor de B na formula (4) é substituido por 6, correspondendo ao tamanho
da amostra de elementos no segundo estagio da amostragem, ou subamostra. Para
conglomerados de tamanhos distintos, KISH (1965) afirma que o tamanho meédio
(b =n/a) pode ser utilizado, desde que nio existam disparidades acentuadas entre
os tamanhos dos conglomerados. O nimero de conglomerados na amostra €
representado por @ e o tamanho da amostra por n.

Para KISH (1987) estimativas da correlagio intraclasse ( p ) sdo importantes
pars:

s Planejamento da amostra, no sentido de garantir a precisdo das estimativas,
uma vez que, para se manter a precisio desejada é necessano definir quantos
conglomerados serdo selecionados. E, quanto mais homogéneos internamente
eles forem, maior devera ser o nimero de conglomerados a compor a amostra;

¢ Planejamento de futuras amostras, onde se utiliza os mesmos conglomerados,
mas com tamanhos amostrais distintos. Estimativas anteriores de p podem
ser usadas com auxiliares para estes tipos de desenhos amostrais;

¢ Anijlise de subclasses, quando o tamanho da subamostra na subclasse

(b, =n_/a) é muito menor que b=n/a. Pode-se entdo estimar o efeito de
delineamento para a subclasse através da relagdo: deff, =1+roh,(b, -1),

onde deff. corresponde a estimativa do efeito de delineamento para a

subclasse e roh, é uma estimativa de o para o total da amostra. Esta relagio
pode se melhorada com deff, ~1+k,roh b, —1), onde roh. é a estimativa

do coeficiente de correlagio intraclasse para -a varidvel de interesse na



subclasse e kg € ligeiramente maior que 1 para subclasses que tendem a ser
desigualmente  distribuida nos  conglomerados, como  vandveis
socioecondmicas.

Particularmente no campo da saude phblica. a divulgagdo dos valores das
estimativas dos coeficientes de correlagdo intraclasse, obtidos nas diversas pesquisas
domuciliares existentes, pode ser uma importante ferramenta para o planejamento de
futuros inquéritos domiciliares.

Uma vez que, geralmente, os levantamentos domiciliares sfo baseados em
amostragem por conglomerados — onde as unidades de primeiro estigio sio os
setores censitarios crniados pela Fundagfio IBGE - € de extrema importincia a
publicagio de medidas que expressem o grau de similaridade desses setores, segundo
renda familiar, escolaridade da populagfio residente, classe social, etc.

Assim, no Brasil, assume particular importincia o estudo de métodos de
estimacdo do coeficiente de correlagdo intraclasse em amostras por conglomerados,

principaimente os de tamanhos desiguais, como € o caso dos setores censitarios.
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2 REVISAO BIBLIOGRAFICA

2.1 O Coeficiente de Correlacao Intraclasse

A correlagdo intraclasse foi inicialmente utilizada em estudos sobre similaridade
fratemnal, como no caso da correlagfo entre altura de irm&os. PEARSON, em 1896,

abordando este problema, propGs o coeficiente de correlagdo intraclasse para pares

repetidos, utilizando a correlagdo momento-produto, p mCov(X.Y% g onde X
XY

representa a altura do primeiro irmfic e Y a do segundo. Esse estimador ficou
conhecido como parewise intraclass correlation coefficient (BERGAMASCHI
1999).

Esta proposta parte da segmentagdo dos N elementos da populagdo em M classes,
cada uma com N; elementos (i = 1,2,....M), onde é possivel calcular o grau de
homogeneidade de uma certa caracteristica de interesse Y denfro das classes. No
exemplo da altura entre irmndos, os N elementos da populagdo correspondem aos
irmaos de todas as M familias (classes), N; representa o mimero de irm3os na familia
ieY aaltura (FISHER 1938)

Para o céiculo do coeficiente de correlagdo intraclasse proposto por Pearson é
necessario a criagdo de todos os pares de unidades distintas (uy, u), J=k, dentro de
cada classe i. Onde a classe i possui Ni(N;-1) pares de valores (vj,vi), j#k, comy; e
yix correspondendo aos valores observados da caracteristica de interesse Y nos pares

(uy, ui), J#k. O nimero de pares de valores (y;,yi) observados na populagio € igual

a}%Ni(Ni—l).

i=1
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O numero de pares possiveis para cada classe pode ser visualizado por meio da

tabela simétrica apresentada no Quadro 2.

Quadrb 2 - Tabela simétrica representando os Ni(Ni-1) pares

possiveis de valores na classe /.

1 2 e e N;
1 - Nnxa) - (Xin, Xov)
2 {(Xiz,Xi1) S Xz, Xna)
Ny {Xini,Xi1) SEUR(7) P -

O coeficiente de correlagéo intraclasse proposto por Pearson é dado por:

M b bZI:i ZI (Y. XY, )
"_u. B _.p'
Y N.(N, —pi=ti=lk=1 j ik

[ = ik
b _1 1 '2_1 (5)
[s]

1

onde,

M N,
LN -DEY;
= 1=}\{ Fl__ . ¢ a média dos valores do vetor formado por um dos
IN(N, -1)
i=]

componentes dos pares de valores definidos na populagdo, podendo ser

calculado a partir da primeira ou segunda componente;
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M N, )
Z(N; - i)Zl(Yij —H)
=

=l

o= v . ¢ a varidncia dos valores do vetor formado
ZNi(N; -1

i=l

por um dos componentes dos pares de valores definidos na populagio,

podendo ser calculado a partir da primeira ou segunda componente.

Um estimador para o coeficiente de correlagio intraclasse apresentado em (5) ¢

dado por:
gll I;. E( I,y —Y)
Yo~y Y
i=lj=1k=1 " ik
i#k
rl= m J;E L (6)
%0 - D0y, - )’
1= =
onde,

T -UYy;
7= i=1 Fl

Sn.(n, —1)
i=1

m: classes amostradas;

n;: numero de observagdes em cada classe

Um resultado tmportante é que para classes de tamanhos iguais p coincide com o

coeficiente de correlagdo apresentado nos hivros de amostragem, para o caso de
conglomerados de tamanhos i1guais, com as classes correspondendo aos

conglomerados,
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Pesquisadores do IBGE (1990), inicialmente consideraram r; nos estudos da
correlagio intraclasse, nos setores censitarios referentes ao Censo Demografico de
1980. Verificando, posteriormente, que esse estimador ndo era o mais indicado para
avaliar a homogeneidade intra setor censitario.

Para DONNER (1986) o uso do estimador 7; € pouco indicado, a nfio ser no caso
em que os conglomerados possuam tamanhos iguais.

Como uma alternativa ao calculo da correlagdio intraclasse baseada na idéia de
pares, ou seja, em tabelas simétricas de correlagdo, FISHER (1938) apresentou a
correlagdo intraclasse como razdo de componenies de varidncias, interpretando-a
como uma medida da importéncia relativa de duas fontes de variagfio. Expressando
assim, a correlagdo intraclasse como a razdo entre a varidncia das meédias de cada
familia e a vandncia de todas as observagdes em relacdo a média total. (FISHER
1938, p. 230; BERGAMASCHI 1999; SEARLE 1992).

As idéias propostas por Fisher podem ser formuladas a partir da teoria de modelos
lineares. Supondo-se uma populagiio agrupada em classes, da qual foi extraida uma
amostra aleatéria, onde apenas algumas classes estdo representadas para uma

determinada variavel de interesse Y, tem-se o modelo:

Vi=Hata tg ()
onde,
=1,2,...a e i=1,2,....b Vi para dados balanceados
=12,..b para dados ndo balanceados

y; € aj-ésima observagdo da i-ésima classe;

# ¢ a média geral;
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@; ¢ o efeito da i-ésima classe no valor observado da variavel Y:
&; € o erro aleatdrio.

As terminologias “dados balanceados™ e “dados ndio balanceados™ sdo usuais em
modelos lineares, e serfo adotadas nesta segio. A primeira refere-se ao caso em que
em cada classe existe 0 mesmo niimero de observagdes, ja para a segunda tem-se um
numero distinto de observagdes em cada classe. Em amosiragem o termo “dados
balanceados™ pode ser associado a conglomerados de tamanhos iguais ¢ “dados ndio

balanceados™ a conglomerados de tamanhos desiguais..
No modelo (7) a; e & sdo variaveis aleatérias independentes e identicamente
distribuidas, tal que:

E(a)=0 e var(e,) = E(a]) = o, Vi,

cov(@;,a;) = E(aya;) = 0 parai #§

3
-

E(s;) =0 e Var(g;) =E(g]) = o

cov(g;, &) =0  exceto parai=i’ e j=j’

E &jj € ag sdo independentes com cov(g;, @, ) =0 Vi,jek

As varincias e covariancias de v; podem ser expressas como:

2 2 | H |
+o; parai=1', j=],

a [

cov(y;, y;,) =107 parai=i', j=J,

0 para i #i'.
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ol e ¢’ sio chamados de componentes de varidncia. E esse tipo de modelo. com
apenas um efeito fixo () e os demais aleatérios (o, e &), é chamado de modelo de

efeitos aleatorios ou modelo aleatério (SEARLE et al. 1992).

Os componentes de varidncia (o2 € o ) podem ser estimados pelo método de

analise de varidncia (ANOVA), e o coeficiente de correlacéo intraclasse pela relagdo

2.1.1 Métode da ANOVA para Dados Balanceados

Seja, a particio da soma de quadrados total SQT = SQE + SQD, com

2 b 2 x b o
SQT=3 > (v;~¥.)*, SQE=3b(y, -7 )* ¢ SQD =3 ¥ (v;-¥,)*. Onde,

i=1j=1 jul 1=1j=1
SQE corresponde a soma de quadrados entre as classes e SQD a soma de

quadrados dentro das classes.

As esperangas de SQD e SQE sdo dadas por:

E[SQD]=E[_21?§(Y;_; -v. 2] =a(b-1)o? 8)

E[SQE]:E[ib(:ﬂ_ —-?.,)ﬂw(a—l)(baf +02) )
FE™
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Os estimadores néo viciados para ¢ o e sio dados por:

.2 SQD

=TT (10)
52~ SQEfa-1-4; QME-QMD
' b - b

O estimador do coeficiente de correlagdo intraclasse obtido por este método é
dado por:

QME - QMD

s 11
G2+62 (b~1)QMD+QME (1)

iec=

2.1.2 Método da ANOVA para Dados Ndo Balanceados

As somas de quadrados na analise de varidncia para dados ndo balanceados sdo

dadas por:

SQE = Sby(¥, ~¥_)° = £b;7 - N¢? (12)
i=1 i=1
a b — .2 a b 3 a -2

SQD =3 3 (y; —¥.) ZZ_ZLYij - Zb¥i (13)
=11 HE it

Essas expressdes so as mesmas apresentadas no caso de dados balanceados,

exceto pela substituigio de b; no lugar de b.
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As esperangas das somas de quadrados sdo, respectivamente:

E(SQE) = (n - 3 b2 /n)o? + (a~1)o? (14)
i=1
E(SQD) = (n - a)o? (15)

onde, n corresponde ao niimero total de observagdes

E os estimadores ndo viciados para o e o sdo dados por:

52 _SQE-@@-DQMD ___ QME-QMD

62=30 _oMp e 7= - - (16)
n—a (n-Y b} /n) m-5b?/mAKa-1)
=1 i=1
onde, QME = &E
Nesse caso o estimador do coeficiente de correlagdo intraclasse é dado por:
-~ 2 _
icc =yt = QME-QMD (17)
95 *%  (n-3bj/n)

[~ =———-1]QMD + QME
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2.1.3 Considerag¢ées Gerais sobre o Método da ANOVA

Ao se utilizar a ANOVA para estimar os componentes de varidncia é necessario
fazer algumas consideragdes:

» Estimativas negativas de ¢’: o método da ANOVA pode produzir
estimativas negativas para este pardmetro. tanto para dados balanceados
como ndo balanceados. Esse fato ocorre quando QME < QMD, e pode ser
indicativo do uso de um modelo errado ou de que o verdadeiro valor da

varidncia € igual a zero (SEARLE et al. 1992);

¢ Suposicio de normalidade: 0 método da ANOVA nio necessita dessa
suposi¢o para o célculo dos estimadores dos componentes da varidncia.
Esta suposi¢do torna-se necessdria para a defini¢dio dos intervalos de
confiangas e dos testes de hipoteses. Sob a suposigio de distnbuigdo

nommal, a; e & sdo normalmente distribuidos com:

AR (NI

¢ Intervales de confian¢a para p: para dados ndo balanceados é possivel
estabelecer intervalos de confianga aproximados para este parimetro, sob a

suposi¢do de normahdade (DONNER 1986; STATA 2001).

Neste caso o estimador do erro padrio de icc é dado por:

4 var(icc) = &—;EQ(A +B+0(C) (19)
g

onde,
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(n—3b2/n)

g=— it Ag{i+ic¢(g-—¥)}2= Bz(i—icc}{ia—icc(zgmi)}’
i°°2{ib?‘%“ibhn“z(ib?)z}
C= il il i1

(a-1’

Dados categoricos: GUILLIFORD (1999) utiliza 0 método da ANOVA
para estimar os componentes de variincia € a correlagio intraclasse
quando a vanavel resposta () € dicotémica.

Porém, SEARLE (1992} aconselha o uso desse método para dados

categdricos, apenas quando as proporgdes variarem entre 0,2 e 0.8.
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2.2 O Coeficiente de Correlacdo Intraclasse em Amostragem

Em amostragem, KISH (1965) utiliza a abordagem de componentes de varidncia
para a estimagdo do coeficiente de correlagdo intraclasse em amostras por
conglomerados de tamanhos iguais, em um ou dois estagios. Neste caso o0s
conglomerados, ou unidades de primeiro estagio (UPA), correspondem as classes e
os domicilios ou individuos, unidades de segundo estagio (USA), aos elementos
dentro das classes.

Assim, pode-se supor que a populagdo esta segmentada em A conglomerados,
cada um com B elementos, sendo que a umio dos 4 conglomerados compdem a
populagio de tamanho N=A4B.

O coeficiente de correlagio intraclasse (Rho) utilizado por KISH (1965, p.171) é

equivalente a expressio (5), porém expresso a partir de componentes de varincia.

A"“isz isz
P-ol/B-1) A 2T g™
Rh{)-:aa sz( )z AN 1 B (20}
o - 2
—8
N
OlL
B o’ 1 $: N
Rh = .,_,."*T_ :}———b-———— 21
°“B_1 o B-1 S N-1 1)
onde,
A B B
?il=l_|:l ?im_)zl

&
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ol = iwf Y —Y)?: varifncia das médias dos 4 conglomerados da populagio;
i=]
al } ‘& B =F 2 . -
g, = —-A--EZ 2. (Y; —Y,)". varidncia dos elementos dos conglomerados.
=l H

2

1 A3 2 2. a
o =—3YNX.-Y) =0, +0]

HA Y
. 5 N
S::..._{.\._o-;' S;:._B_o-g = Sz=—-—g“'
A-1 B-1 N-1
Da expressio (21) pode-se escrever:
A-1 N\, §°
————8; =—[1+Rho(B-1 22)
[A N_I], {1+ Rho(B - D)] (

Os limites de Rho sdo dados por:

e Completa homogeneidade dentro dos conglomerados: quando o;=0¢

Lol ™)

B

AL I

1 _B-
B-1 B-1

—

a,

~ R . B
o] = o’ implicando em Rho = o

[ )

Q

¢ Extrema heterogencidade dentro dos conglomerados: quando o, = ¢

e o;= 0 implica que Rho = s Lt
B-1 ¢ B-I| B-1
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Sob as suposi¢des de que (A-1)/A e (N-1)/N sdo aproximadamente iguais a um, a

relagdo o° =07 + o, toma-se:

2 2
$%=s3+—-s (23)

Sg —}—Sﬁ g2
Roh:-TB—=1—-g- (24)
S 5

Da mesma forma € possivel escrever a expressdo (22) substituindo-se Rho por

Roh e 8 por §2:

2
§2 = %»[1 + Roh(B —1)] (25)

Para amostragem por conglomerados de tamanhos iguais em um estagio, tem-se

que n=a x B. Assim, a expressdo (25) pode ser escrita como:

2 2
2 S S3/a
S5 /a===[1+Roh(B~1)] =

aB $2/n

={1+Roh(B -1}} (26)

2
Onde, Sg /a corresponde 2o efeito do delineamento (Deff).
S$*/n
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Entéio Roh pode ser estimado como:

deff = sg}’a =[l+roh(B—-1)] = roh = deff 1
s /n -

27

Zﬂ:(yg; -3y
Onde, s’ =2
n-1I

No caso de amostragem por conglomerados de tamanhos iguais em dois estagios,

com subamostras de tamanho b, pode-se estimar Roh por meio do deff, pela relagio:

s-/

B ot

3 _[1+roh(b~1)] = roh = L& !

28
s /n b-1 (28)

deff =

Ls

Para amostragem por conglomerados de tamanhos distintos, KISH (1965)

recomenda utilizar b, ou seja, 0 tamanho médio da amostra do segundo estagio,
desde que ndo existam dispanidades acentuadas entre os tamanhos dos
conglomerados. O autor destaca que, preferencialmente, o coeficiente de variagio
dos tamanhos dos conglomerados deve ser inferior a 0,10 e no maximo igual a 0.20,

Entre as formas de controlar esse coeficiente de vanagio destacam-se:
estratificagdo por tamanhos, divisdo ¢/ou agregagdo de conglomerados e sorteio dos
conglomerados com probabilidade proporcional ac seu tamanho (PPT).

KISH (1965) também estabelece uma relacdo, entre os custos da amostragem em
dols estagios e roh, para definir o tamanho da amostra de elementos dentro dos

conglomerados. Assim, em uma amostra em dois estagios, o custo total pode ser



decomposto a partir da relagdo C = ne + aC, = ne(l +C,/ch), onde n representa o
tamanho total da amostra de elementos; g o namero de conglomerados na amostra:
C, o custo associado ao conglomerado e ¢ o custo associado ao elemento.
Assumindo que b = n/a ¢ uma boa estimativa do tamanho da subamostra, isto é o
numero de elementos a serem selecionados em cada conglomerado, é possivel
estimar um nimero dtimo para esta subamostra por meio da relagdo entre os custos

da amostragem e a correlagdo intraclasse:

* C,{1-roh
bétimo = wf( — J (29)

Onde,

b imo - tamanho da amostra de elementos dentro do conglomerado;
C,: custo associado ao conglomerado;

¢: custo associado ao elemento;

roh: estimativa do coeficiente de correlagiio intraclasse.

Assim, o numero de conglomerados na amostra pode ser definido a partir da

relagion =a-by_ = a=n/b. .



3 OBJETIVOS

¢ Comparar dois métodos de estimagdo do coeficiente de correlag@io
mtraclasse, no contexto de inquéritos domiciliares, em que ¢ setor

censitdrio ¢ a unidade primdria de amostragem,

e Avaliar o efeito da homogeneidade intra setor censitirio na amostra da
Pesquisa de Condig¢des de Vida no Estado de Sdo Paulo, no ano de

1998,
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4 METODOLOGIA

4.1 Fonte dos dados

A base de dados utilizada no estudo € referente aos dados coletados pela Pesquisa
de Condigdes de Vida (PCV) no ano de 1998. Essa pesquisa € realizada de quatro em
quatro anos pela Fundagfo Sistema Estadual de Analise de Dados (SEADE), na
Regido Metropolitana de Sdo Paulo (RMSP) e municipios do Interior do Estado de
$30 Paulo com pelo menos 50.000 habitantes em sua area urbana.

A PCV ¢ uma pesquisa domiciliar por amostragem, que tem por objetivo captar e
produzir informagdes que permitam avaliar as condi¢des de vida da populagdo
paulista, através de diferentes recortes analiticos, em particular niveis de pobreza.

A tomada de campo de 1998 incluiu 103 mumnicipios do Estado de S#o Paulo - 39
pertencentes a RMSP, nove a Regido Metropolitana da Baixada Santista ¢ os demais
distribuidos em cinco dominios no Interior do Estado. A relagdo dos mumicipios
pertencentes a cada dominio esta apresentada no ANEXO 1.

A amostra da pesquisa foi obtida através de uma amostragem por conglomerados
em dois estagios, onde a unidade de primeiro estigio (UPA) é o setor censitario, e a
de segundo estagio (USA) é o domicilio particular. Com excegdo da RMSP e RM da
Baixada Santista, alguns setores censitanos foram agrupados ou divididos antes da
coleta de dados, com a finalidade de se controlar o seu tamanho (nimero de
domicilios). Porém, o nome setor censitario sera adotado em todos os sete dominios.

Para as duas regides metropolitanas os setores censitarios foram selecionados com

probabilidades proporcionais ao seu tamanho, a medida de tamanho utilizado foi o
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total de domicilios particulares existentes no setor. Para os demais dominios os
setores foram sorteados com igual probabilidade. Os domicilios (USA) foram
selecionados a partir de uma amostra aleatdria simples. A Tabela 1 apresenta para
cada dominio o niimero de setores cemsitarios e domicilios sorteados com as

respectivas fragdes amostrais.

Tabela 1 — Total de setores censitarios e domicilios sorteados e fragdes amostrais,

segundo dominio amostral. Municipios do Estado de S3o Paulo, 1998,

Dominios Total de setores Total de Amostra final de  Fragdo
Amostrais censitarios domicilios domicilios ~ Amostral (f)
sorteados * sorteados
Aglomerado Central 91 1.751 1.261 1/251
Aglomerado Leste 106 1.784 1.084 1/580
RM da Baixada 1/266
Santistas 120 1.760 1.067
Aglomerado Norte 110 1.739 1.114 1/257
Aglomerado Oeste i15 1.731 1.220 1/234
Vale do Paraiba 88 1,737 1.146 1/203
RMSP 508 4.500 3.628 1/1.067
Total 1.138 14.700 10.520 -

Fonte: Fundag@io SEADE.
* Setores Censitérios referentes ao Censo Demografico de 1991, produzidos pela
Fundacéo IBGE.
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4.2 Estimadores

Para cada uma das varidveis selecionadas no estudo, foram calculadas duas
estimativas do coeficiente de correlagio intraclasse para os pardmetros populacionais
de interesse (média ou propor¢des).

Assim, para cada dominio as estimativas das médias e proporgdes foram obtidas,
por meio do estimador dado pela expresséo (30). Pois, no caso de amostragem por
conglomerados com tamanhos desiguais a média amostral (ou propor¢o) € um

estimador do tipo razdo (KISH 1965).

T:X:-—Zyi = Ll (30)
X X .

onde, ¢ ¢ o mimero de setores censitarios (UPA) na amostra no dominio;

x=%b,=néo “tamanho™ da amostra; b; ¢ o tamanho da subamostra do a-ésimo

=1
setor censitario; y; ¢ o valor da varidvel de interesse do elemento / no dorninio. No
¢aso em que Y é uma varidvel dicotémica y; assume os valores 1, se o elemento

possui a caracteristica em estudo, e 0 em caso contrario.
A varidncia de r foi estimada pelo Método de Linearizagdo de Tavlor, tal que
var(r) = —L{var(y) +r1° var(x) - 2reov(x, y)] (KISH 1965).
-

E importante destacar que no calculo das varidncias ndo foi utilizada a corregio

para populagio finita (1- f), onde f ¢ a fragio amostral. No caso da amostra da
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Pesquisa de Condigdes de Vida, essa corregdo € aproximadamente um, como pode

ser observado pelo tamanho das fragdes amostrais apresentadas na Tabela 1.

4.2.1 Método da ANOVA

A correlagdo intraciasse estimada através do método da ANOVA € dada por:

) _
icc= .fa = ?ME QMD 31)
o, + 0y n-Y.b"/n
——_—T‘——i QMD + QME
a.—.

onde, a corresponde a amostra de setores censitarios no dominio; &; é o tamanho

a
da subamostra no setor censitirio i; n=3b, € o tamanho da amostra;

=l

a b

Z2(yvy _:‘-‘i,)z
SQE _ ;e QMDszDmmlFl

a-] a-1 n-a n-a

Shi(F, -7
i=1

QME = (SEARLE

1992).

Os Intervalos de Confianga de 95% foram calculados como:

lice - 1,96, var(ico) sice + 1.96,var(ica) | 32)



30

Onde,
i varQice) = Eg:zic—c)(A +B+C) 33)
8
(n - i bgz /n) . 2 . . _
g= il CA= {i +icc(g - 1)} B= (1-icc)fl +icc(2g l)}’

a—1i n-4a a-1

icc? {i b2 -2n! fj b + n‘z(f_‘, b?)z}
C= =1 ! i=l i=l

(a-1°

4.2.2 Método KISH

O efeito de delineamento estimado a partir do método proposto por Kish (1965} é

dado por:
deff = Y2 (34)
s°/n
. 2y - )
com, s~ =LmT—.pma varidveis continuas e s;‘; =p(l-p) para varidveis
n —
categoricas.

O estimador da correlagdo intraclasse é dado por:

deff -1 (35)

roh =
b-1
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onde, deff corresponde a estimativa do efeito do delineamento e b a0 nimero

médio de elementos amostrados por setor censitario.

4.2.3 Calculo do b,

otitno

Os tamanhos de 6timos das subamostras (b, ), considerando-se a correlagdo

intraclasse e os custos associados aos setores censitdrios ¢ aos elementos, foram

obtidos a partir da expressdo:

i Cafl-icc
pice = _3( j 36

O custo associado ao conglomerado é denotado por C, e 0 do elemento comoc. A
relagdo entre estes dois custos (C,/¢) é estimada como sendo igual a 20, sendo este

valor o utilizado no planejamento da amostra da Pesquisa de Condi¢Ses de Vida.



32

4.3 Processamento dos Dados

Os valores de icc e respectivos erros padrdes foram calculados através do
programa computacional STATA versdo 7.0 (STATA 2001).

As estimativas das varidincias, var(r), foram obtidas através da rotina PROC
SURVEYMEANS, do programa computacional SAS versdo 8.0, que utiliza o
Método de Linearizacdo de Taylor. (NA e WATTS 2000).

Todos os demais calculos foram realizados em planilha excel para windows 2000.

4.4 Variaveis Utilizadas no Estudo

A Tabela 2 descreve as variaveis utilizadas no trabalho, no ANEXO 2 estio

apresentadas as defini¢Ses e conceitos associados as varidveis.
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Tabela 2 - Varidveis utilizadas no estudo. Pesquisa de Condi¢des de Vida,

1998.

Varidveis Descrigdo

Varidveis Quantitativas

X1. Renda domiciliar total Valor em reais da renda domiciliar

X2. Renda domiciliar per capita Valor em reais da renda domuciliar per capita

X3. Renda familiar total Valor em reais da renda familiar

X4. Renda familiar per capita Valor em reais da renda familiar per capita

X5. Anos de estudo Wumero de anos deestudo; 6, 1, 2,...,17

X6. Qualidade do atendimento Escala de 0 a 10 pontos

recebido

Varidveis Dicotémicas

X7. Domicilios com renda até 10 Assume valor | em caso positivo; O ¢aso contrério

SM

X8. Domicilios com renda até 3 SM Assume valor 1 em caso positivo; 0 caso contrario

X9. Familias com renda até 10 SM Assume valor | em easo positivo; 0 caso contrdrio

X10. Familias com renda até 3 SM Assume valor 1 em caso positivo; 0 caso contrério

X11. Existéncia de telefone fixo no 1 = domicilio com telefone; 0 = domicilio sem telefone

domicilio

X12. Chefes com no maximo 4 anos Assume valor 1 em caso positivo; 0 caso contrério

de escolaridade

X13 Chefescom 5 2 7 anos de Assume valor | em caso positivo; § caso contrrio

escolaridade

X14. Chefes com ensino Assume valor 1 em caso positive; 0 caso contririo

fundamental completo

X135, Chefes com ensino mé&dio Assume valor 1 em caso positivo; § caso contrario

completo

X16. Chefes com ensino superior Assume valor I em caso positive; § caso contrério

completo

X17. Desempregados 1 = individuos de 10 anos ou mais desempregados; 0 caso
contririo

X18. Populagdo economicamente 1 = individuos de 10 anos ou mais ocupados ou

ativa desempregados; 0 caso contrario

X19. Assalariados com carteira ou Assume valor 1 em caso positivo: 0 caso contrario

do setor pitblico

X20. Utilizagdo de servicos de 1 = individuos que utilizaram servigos de satide; 0 caso

satde contrario

X21. Portador de deficiéngeia fisica I = portadores de deficiéncia {isica ou mental; 0 caso

ou mental contrario

X22. Portador de dificuldades 1 = portadores de dificuldades: O caso contrério

X23. Uso de 6eulos ou lentes de 1 = usudnios de dculos ou lentes de contato; O caso contrério

contato

X24. Vitimas de roubos ou assaltos 1 = individuos que sofreram roubos ou assaltos; 0 caso
contrario
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5 RESULTADOS

5.1 Estimagiio do Coeficiente de Correlacio Intraclasse

A Tabela 3 mostra que os dois estimadores (icc e roh) apresentam resultados
semelhantes. Para as 24 varidveis analisadas a maioria dos valores de roA estd
incluida no intervalo de confian¢a de 95% de icc. Nos dominios do Interior, o Vale
do Paraiba apresentou o menor percentual de varidveis para as quais roh pertence ao
intervalo de confianga de icc, 82,6%. Todos os demais dominios do Interior
apresentam percentuais superiores a este. Na Regifio Metropolitana de Sdo Paulo
observa-se que para 66,7 % das variaveis os valores de roh pertencem ao intervalo de

conflanga de icc.

Tabela 3 -Numero e procentagem de variaveis para as quais ro# estd incluido no

intervalo de confianga de 95% para icc. Pesquisa de Condigdes de Vida

1998,
Varidveis onde roh
Dominio Varidveis esta incluido no %
IC 55 de ico
RMSP 24 16 66,7
Central 24 24 100,0
Leste 24 21 87.5
RM da Baixada Santista 23 21 91,3
Norte 23 22 95,7
Oeste 24 23 95 8
Vale do Paraiba 23 19 82,6

As Tabelas 4 a 10 apresentam as estimativas do coeficiente de correlagio
intraclasse, segundo os dois métodos de estimagdo, considerando-se os sete

dominios.



Nos sete dominios, as variaveis de rendimentos sdo as responsaveis pelas maiores
estimativas para o coeficiente de correlagdo intraclasse, independentemente do
método de estimagio.

Para essas varidveis as estimativas sdo quase sempre maiores que 0.15, que €
usualmente apresentado na literatura como um valor de referéncia. Valores acima de
0,15 sdio considerados “grandes” (KALTON 1983).

Entre todos os dominios da pesquisa, a Regido Metropolitana de S#o Paulo € a
que apresenta os maiores valores do coeficiente de correlagdo intraclasse para essas
vaniaveis. Para as demais varidveis, as eshmativas s#o infenores a 0,15 em todos os
dominios amostrais.

No conjumto das 24 variveis estudadas as estimativas de roh tendem a ser
maiores do que as obtidas através do icc. Porém, quando se observam as variaveis
responsaveis pelas maiores estimativas da correlago intraclasse, as de rendimentos,
este resultado se altera dependendo do dominio. Enquanto para a RMSP os valores
de roh sdo maiores que icc, 0 mesmo ndo ocorre para alguns dominios do Interior do
Estado. Para essas varidveis, os dominios onde as estimativas produzidas por roh sio
menores que as produzidas por icc sdo aqueles com matores tamanhos médios de
subamostras.

Foram observadas trés estimativas negativas para o coeficiente de cormrelagiio
intraclasse para as varidveis; Chefes com ensino fundamental completo na RM da
Baixada Santista, e Portador de deficiéncia fisica e mental nos Aglomerados Norte e

Vale do Paraiba.
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Tabela 4 — Estimativas do coeficiente de correlagdo Intraclasse. Pesquisa de Condiges de Vida — Regifio Metropolitana de Sao Paulo.

1998.
Namero de . :

Varidveis anac;:::;o . c;;;?;’_iis E r* roh o hrroiZdrio Intervalo de Confianga (95%)
Varidgveis Continias
X2. Renda domiciliar per capila (im reais) 2.804 JU4 5,62 518,29 0,3562 0,3582 0,0234 0,3123 — 0,4041
X4. Renda familiar per capita (FEm reais) 2923 499 5,86 510,74 0,3442 0,3543 0,0230 0,3092 — 0,3994
X3. Renda familiar total (Em reais) 2923 499 3,86 148601 03052 02757 0.0218 02330 — 03184
X1, Renda domsicihiar total (Em rcats) 2804 469 5,62 1500,21 0.3164 02756 0.0222 0,2321 — 0.3191
X5. Anos de estudo 11315 508 22,27 6.89 0,1282 0,0985 0,0138 0,0715 — 0,1255
X6. Qualidade do atendimento recebido 3,133 487 6,44 R.06 03,1494 0,0451 ¢,0133 00236 — 00782
Varidveis Dicofémicas
X16. Chefes com ensino superior completo 3.401 508 6,69 0,12 0,3510 0,2963 0,0205 0,2562 —_ 0,3364
X11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 3.400 508 6,69 045 0,4289 0,2580 0,0197 0,2195 — 0,2965
X7. Domicilios com renda até 10 SM 2.804 499 562 066 2,2998 0,2198 0,0209 0,1788 2 — {,2608
X9. Familias com renda até 10 SM 2923 499 5,86 0,67 0,4839 0,2149 0,0204 0,174% — 0,2549
X23. Uso de éculos ou lentes de contato 12,690 508 24,98 0.29 0,1317 0,0995 0,0038 0,0822 — 0,1168
X15. Chefes com ensino médio completo 3.401 508 6,69 0,16 {0,0780 0,054 40,0124 (,0352 — 04,0837
X13. Chefes com 5 2 7 anos de escolaridade 3.401 508 6,69 0,35 0,0902 0,04%0 00119 0,0258 — 0,0723
X10. Familias com renda a1é 3 $M 2.923 499 5,86 0,21 0,0226 0,0325 0,0134 0,0062 — 0,0588
X8, Domicilios com rends até 3 §M 2.804 499 5,62 0,21 0,0972 0,0305 00138 0,0035 — 0,0575
X20. Utilizagdo de servigos de satde 13.000 508 2559 0,25 40339 0.0303 4,06044 0.0217 —_— 0.0389
X24. Vitimas de roubos ou assaltos 13.002 508 25,59 0,06 0,0261 0,0290 0,0044 0,0205 — 0,0375
X19. Assalariados com carteira ou do setor pablico 3910 508 1,70 0,71 0,0335 §.0272 40101 08,0074 —_ 4.0470
X17. Desempregados 6.704 508 i3.20 0,18 0,0432 0,0225 0,0062 0,0103 — 0,0347
X12. Chefes com no méximo 4 anos de escolaridade  3.401 508 6,69 0,24 0,0780 0,0213 0,0105 0,0007 — 0,0419
X22. Portador de dificuldades 12.833 508 25,26 0,05 0,0184 0,0127 0,0033 0,0062 — 0,0192
X14. Chefes com ensino fundamental complelo 3401 508 669 0,14 00137 4,001 0,0058 00000 — 04,0264
Xi8. Populagdo economicamente ativa i0.786 508 21,23 0,62 0,0074 0,0036 0,0032 0,0000 — 0.,0100
X21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 13.002 508 25,59 0.01 0,0026 0,0032 0,0027 0,0000 — 0,0085

* Para as varidveis continuas r refere-se a média, para as varigveis dicotdmicas r refere-se a propor¢io.



Tabela 5 — Estimativas do coeficiente de correlagdo Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida — Aglomerado Central. 1998.

. Niimero de Setores = Erro Padrio

Varidveis casos A b * roh ice . Intervalo de Confianga (95%)
analisados censitarios icc

Varidveis Continuas
X4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.280 91 14,07 406,86 0,1846 0,1965 0,0320 0,1338 — 0,2592
X2. Renda domiciliar per capita (Fm reais) 1.217 91 13,37 415,95 0,1828 0.1927 0.0330 0,1281 —_— 0,2573
X3. Rendy familiar total (1im reais) 1.280 9l 14,07 1.20542 0,1796 0,1921 0,0326 0,1281 — 0,2561
X1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.217 91 13,37 1.232,02  0,1769 0,1861 0,0325 0,1225 — 0,2497
X6. Qualidade do atendimento recebido 1.091 91 11,99 8,22 0,0541 0,0520 0,0200 0,012¢ — 0,0911
X5. Anos de estudo 4,640 91 50,99 7,04 0,0517 0,0465 0,0262 0,0000 —_ 0,097%
Varidveis Dicotémicas
X11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.486 91 16,33 0,44 03135 02661 0,0368 0,1939 —  0,3383
X16. Chefes com ensino superior completo 1488 91 15,58 0,11 0,1773 0,1845 0,0306 0,1245 — 0,2445
X9. Familias com renda até 10 SM 1.280 o1 14,07 0,70 0,1605 0,1565 0,0294 0,0088 —_ 02142
X7. Domicilios com renda até 10 SM 1.217 91 13,37 0,69 0,1552 0,1532 0,0294 0.0955 - 0,2109
X8. Domicilios com renda até 3 SM 1.217 o1 13,37 0,20 0.1145 0,1023 0,0240 0,0553 — 0,1493
X15. Chefes com ensino médio completo 1.488 9l 15,58 0,15 0,0992 0,0956 0,0220 0,0564 — 0,1428
X10. Familias com renda até 3 SM 1.280 91 14,07 0,21 0,1125 0,0992 0,0234 0,0533 —_— 0,1451
X12. Chefes com no maximo 4 anos de escolaridade  1.488 91 15,58 0,25 0,0031 0,0793 0,0197 0,0408 — 0,1178
X23. Uso de éculos on lentes de contato 5.202 91 57,16 0,27 0,0711 0,0620 0,0117 0,0390 — 0,0850
X13. Chefes com 5 2 7 anos de escolaridade 1,488 91 15,58 0,35 0,0763 0,0599 0,0173 0,0260 — 0,0038
X14. Chefes com ensino fundamental completo 1.488 91 15,58 0,13 0,0315 0,0327 0,0138 0,0057 —_ 0,0597
X19. Assalariados com carteira ou do selor piblico 1.532 91 16,84 0,75 0,0273 0,0247 0,0247 0,0000 0,0730
X17. Desempregados 2516 91 27,65 0,14 0,0222 0,0212 0,0086 0,0044 — 0,0380
X20. Utilizagfio de servigos de saide 5.318 91 58,44 0,22 0,0276 0,0209 0,0057 0,0097 — 0,0321
X22. Porlador de dificuldades 5.247 91 57.66 0,05 00132 00176 00,0053 0,0073 — 0,0279
X24, Vitimas de ratbos ou assallos 5318 91 58,44 0,04 0,0113 0,0148 0,0048 0,0054 — 0,0242
X18. Populagiio cconomicamente ativa 4.443 91 48,82 0,57 0,0146 0,0135 0,0051 0,0035 — 0,0235
X21. Portador de deliciéncia isica ou mental 5318 9] 58,44 0,01 0,0053 0,0026 0,0030 0,0000 — 0,0084

* Para as variaveis continuas r refere-se a média, para as variaveis dicotdmicas r refere-se a proporgdo.



Tabela 6 - Estimativas do coeficiente de correlagio Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida — Aglomerado Leste. 1998

Namero de Setores - Erro Padrio
Variaveis casos tdrs b r* roh ice . Intervalo de Confianga (95%)

amalisados o AnOs . tee
Varidaveis Continnas
X2. Renda domieiliar per capita (Em reais) 1.039 106 9.8 4654 02016 0,3855 03,0437 3,2999 — G471
X4. Renda familiar per capita (Em reais) 1100 106 10,38 453,77 0,2857 0,3670 0,0405 0,2876 — 0,4464
X1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.039 106 9.3 136416 0,197} 00,2651 0,032} 0,1885 — 0,3417
X3. Rends {amiliar total (Em reais) 1160 106 10,38 132920  G,i988 0,2626 0,0386 0,869 — 0,3383
X6. Qualidade do atendimento recebido 1.239 106 11,69 847 0,0407 0,0518 0,0187 00152 — 0,0884
X5. Anos de estudo 4.534 106 42,77 691 00378 0,0327 00261 0,0000 — 06,0839
Varidveis Dicotdmicas
X16. Chetes com ensino superior completo 1.424 106 12,66 0,12 0,2049 02312 00336 0,1654 — 0,297¢
X 11, Existéneia de tclefone fixo no domicilio 142 106 13,41 0,50 0,2750 0,2265 0,0333 0,1613 — 0,2917
X7. Domicilios com renda até 10 $M 1.039 106 9,8 0,65 0,1410 0,1387 0,0298 0,0804 — 0,1970
X9. Familias com renda até 10 SM 1.100 106 10,38 0,66 0,1480 0,1343 0,0288 0,0781 — 0,1909
X12. Chefes com no maximo 4 anos de escolanidade 1,424 i06 i2,66 0,25 0,1029 0,0792 0,0200 0,406 — 0,1184
X23. Uso de aculos ou lentes de contato 4.990 106 47,08 0,30 0,0827 (,0763 0,0134 0,0500 — 0,1026
X19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.597 106 15,07 0,71 0,07%0 0.0565 0.6156 0.0240 — 0.0890
X13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1424 106 12.66 0.36 (.0521 0.0531 0.0171 0,0197 — (.0865
X5, Cheley com ensing mddia completo 1424 106 12,66 0,14 G475 0.0404 00156 00099 — 0.0709
X&. Domicilios com renda até 3 8M 1.039 106 9.8 0,19 0,0384 0,0362 0,0191 0,0000 — 0,0736
X10. Familias com renda até 3 SM 1.100 106 10,38 0,20 0,0464 0,0362 0,0183 00004 — 0,0720
X17. Desempregados 2.668 166 2517 0,15 00505 04,0280 0,6094 0,0097 — 0,0463
X24. Vitimas de roubos ou assalios 5159 106 48,67 0,05 0,0192 0,0212 0,0059 0,0097 — 0,0327
X20. Chilizagdo de servigos de saide 5.158 106 48,67 0,25 04,0227 08,0210 00058 $,0096 -_ 4,0324
X14. Chefes com ensino fundamental completo 1.424 106 12,66 0,13 0,0355 0,0200 00131 00000 — 0,0457
X22. Portedor de diliculdades 5.052 106 47,66 6,05 0,0241 0,0165 0,0052 000682 — 06,0268
X 18. Populagiio cconomicamentc afiva 4.343 06 40,97 0,61 0.0020 0.0640 00,0040 0,0000 — 00118
X21. Portador de deficiéneia lisica ou mental 5.159 106 48.67 0.02 0.0036 0,0017 00031 ) QOQ{K) _ 0,0078

* Para as variaveis continuas r relere-se a média, para as variaveis dicotémicas r refere-se a propor¢io.
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Tabela 7 — Estimativas do coeliciente de correlagfio Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida ~ Regido Metropolitana da Baixada
Santista. 1998,

Nimero de .
Varidveis an:g::zm ccs;esti[t)ar;:s b * roh iec Erro il;‘zidrﬁo Intervalo de Confianga (95%)
Varidveis Continuas
X4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.0%6 120 9.13 476,73 0,2431 0,2527 0,0299 0,1941 — 0,3113
X3. Renda familiar total (Em reats) 1.096 120 9,13 138722 0,2270 0,2417 0,0351 0,1730 — 0,3104
X2. Renda domiciliar per capita (Em reais)} 1.032 120 8.6 483,94 0,2355 02403 0,0357 0,1703 — 0,3103
X 1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.032 120 86 140787 02184 0,2301 34,0352 01612 — 04,2950
X6. Qualidade do atendimento recebido 1.072 120 8,93 8,11 0,1013 0,0513 0,0187 0,0147 — 0,0879
X5. Anos de estudo 4,235 120 35,26 1,26 0.0508 04,0393 (,0236 {,0000 — 03,0856
Varidveis Dicotomicas
X11. Existéncia de telelone fixo no domicilio 1.336 120 11,13 045 0,2925 0,2451 0,0332 0,1800 — 0,3102
X9. Familias cont renda até 10 SM 1.096 120 9,13 0,65 0,1995 0,1936 0,0322 0, 1305 — 0,2567
X7. Domicilios vom renda até 10 SM 1.032 120 8.6 0.64 0,2050 0,1932 0,032% 0.1286 — 0,2578
X16. Chefes com ensino superior completo 1.283 120 10,69 0,00 0,16949 0,1720 0,0285 0,1162 _— 0,2278
X2, Chetes com no mdximo 4 anos de escolanidade 1,283 120 10,69 026 4,0945 00784 30204 06,0383 — 0,1184
X15. Chefes com ensino médio completo 1.283 120 10,69 0,18 0,0770 0,0739 0,0200 0,047 — 0,1131
X23. Uso de 6culos ou lentes de contato 4.747 120 39,56 0,31 0,0861 0,0725 0,0123 0,0484 — 0,0966
X19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.268 120 10,57 013 0,0858 0,0648 0,0199 00258 — 0.1038
X10. Familias com renda até 3 SM 1.096 120 9,13 0,20 (,0720 0,0500 0.0203 0.0103 — 0,0897
X8. Domicilios com renda até 3 SM 1.032 120 8.6 0,19 0,0738 0,0499 00212 0,0084 — 0,0914
X13. Chefes com 5 a 7 anos de escolandade 1.283 120 10,69 0,33 04,0541 0,0363 0,0047 0,0271 — 0.0456
X20. Utilizagdo de servigos de saide 4,903 120 40,86 0,23 0,0422 0,0334 0,0075 00187 — 0,0481
X22. Portador de dificuldades 4.819 120 40,16 0,06 0,0157 0,0193 0,0057 0,0080 — 0,0306
X24. Vitimas de roubos ou assaltos 4,903 120 40,86 6,07 0,0142 0,0190 0,0057 00079 — 0,0301
X18. Populagio economicamente ativa 4.044 120 33,7 0,56 0,0188 00184 0,0062 0,0000 — 0,0306
X17. Desemprogados 22549 120 15,83 0,18 00113 O,0110 04,0084 00,0000 — 00275
X21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 4.903 120 40 86 0,02 0,0049 0,0078 0,0042 0,0000 — 0,0161
X 14. Chefes com ensino fundamental completo* 1.283 120 10,69 0,14 - - - - —_— -

* Para as varidveis continuas » refere-se a média, para as varidveis dicotdmicas r refere-se a proporgao.
Estimativas negativas do coeliciente de correlagdo intraclasse,



Tabela 8 — Estimativas do coeficiente de correlagio Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida — Aglomerado Norte. 1998

Namero de '
Varidveis casos c:ﬂ:‘:;;‘;g E ™ roh e Eﬂoii’:dréo Intervalo de Confianga (95%)

analisados
Varidveis Continuas
X2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.055 110 9,59 409,36 0,1858 0,2832 0,0392 0,2064 — 0,3600
X4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.139 110 16,35 396,72 G,i828 0,2820 0,0350 0,2134 — 0,3506
X1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.055 110 %59 1.251,21 0,177 04,2507 0.0375 01772 - €.3242
X3. Renda familiar total (Em reais) 1.139 iig 10,35 121154  0,1668 0,249% 0,0367 0,1780 — 03218
X6. Qualidade do atendimento recebido 1.255 10 11,41 849 0.0819 0,0659 4,0203 0,0262 — {0,1056
X35. Anos de estudo 4.404 110 40,04 6,59 0,0404 0,0350 0.0208 0,0000 — 0.0758
Varidveis Dicotémicas
X1, Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.364 110 124 0,52 00,2986 0,2246 0,0330 0,1559 — 0.2893
X16. Chefes com ensino superior completo 1317 110 11,97 0,10 06,1579 0,1889 0,0304 60,1293 — 0,2485
X7. Domicilios com renda até 10 SM 1.055% 110 9,59 0,68 0,1207 0,119%4 0,0276 0,0654 — 0,1734
X9. Familias com renda até 10 SM 1.139 110 10,35 0,70 01178 0,183 00265 0,0663 G,1703
X23. Uso de dculos ou lentes de contalo 4 8351 110 44,1 0,31 0,0743 0,0623 0,0114 0,0400 e 0,0846
X19. Assalariados com carteira ot do setor piiblico 1461 110 13,28 0,77 0,0666 0,0558 00173 0,0219  — 0,0897
X15. Chefes com ensino médio completo 13107 110 11,97 0,14 0,0480 0,0453 0,0167 0,0126 - 0,0779
X17. Desempregados 2.4838 110 2262 0,16 0,0560 0,0433 00116 0,0205 — 0,0661
X13. Chefes com 5 a 7 anos de escolondade 1.317 110 11,97 037 0,0427 0,0379 0,0158 00,0069 — 0,0689
X 12, Chefes com no maximo 4 anos de escolaridade L3 110 11,87 027 0,0500 0,0329 0,0152 0,0030 — 08,0627
X14. Chefes vom ensino fundamental completo 1317 110 11,97 0,13 0,0323 0,0277 0,0146 0,0600 — 0,0564
¥ 10. Familias com renda até 3 5M 1.139 110 10,35 0,21 0,0421 0,0257 0,0167 poN0 — (,0585
X20. Utilizaglio de servigos de saide 5.005 110 455 027 0,0372 0,0245 0,0063 0,0121 — 0,0369
X8. Domiciliog com renda até 3 SM 1.055 1to 9,59 0,20 0,0364 00215 00174 0,00060 — 06,0556
X24. Vitimas de roubos ou assaltos 5.005 110 45,5 0,04 0,0135 0,0194 0,0056 00084 0,0304
X22. Portador de dificuldades 493} 110 44,83 0,06 0,0163 0,0125 G0,0047 $,0032 — 60,0218
X18. Populagio cconomicamente ativa 4,231 110 38,46 0,59 0,0064 0,0119 ¢,0119 0,0000 — 0,0351
X21. Portador de deficiéncia fisica ou mental® 5.005 110 45,5 0,01 - - - - —— -

* Para as vanaveis continuas r refere-se a média, para as varidveis dicotomicas r refere-se a proporgio.
Estimativas negativas do coeficiente de correlagfio intraclasse.



Tabela 9 — Estimativas do coeficiente de correlagio Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida -~ Aglomerado Oeste. 1998.

Nimero de
Varigveis casos eesr:é(:ér:sos E r* roh icc Brmif:cadrﬂo Intervalo de Conlianga (95%)

analisados
Varidveis Continuas
X2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.162 115 10,1 395,54 0,1248 0,1736 0,0307 0,1134 — 0,2338
X4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.238 iis 77 383,52 6.1242 2.4719 45,0300 0.1131 _— 06,2307
X 1. Rendu domiciliar total (1im rengs) 1.162 115 10,1 114129 0,1249 0,1610 0,0297 09,1028 —_ 0,2192
X3. Rendn familiar 1otal (Em reais) 1.238 115 10,77 1106,74 0,1246 0,1598 0,0290 0,1029 — 0,2167
X6. Qualidade do atendimento recebido 1123 115 9.77 8,38 0,1500 0,0923 00244 0,0446 — 06,1400
X5. Anos de estudo 4 406 118 38,31 7,39 0,0243 0,0236 0,0204 0,0000 —_— 0,0635
Varidveis Dicotimicas
X16. Cheles com ensino superior completo 1.381 115 12,01 0,13 0,193%6 0,1839 0,0292 0,1267 pa— 09,2411
X i1. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.447 115 12,58 0,45 0,1871 0,1599 0,0273 0,1065 — 0,2133
X7. Domicilios com renda até 10 SM L162 t1s 10.1 0.71 0,1139 (,1099 00253 00603 — 0,1595
X9. ¥amilies com renda até 10 SM 1.238 115 10,77 0,72 0,1188 0,1089 0,0245 0,0608 —_— 0,1570
X15. Chefes com ensino medio complsto 1.381 iis 12,61 6,17 0,0371 0,0478 0,0164 0,016 — 0,0800
X19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 1418 115 12,33 0,72 0,0586 0,0478 0,0160 00164 — 0,0792
X 3. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1,381 115 12,01 0,32 0,0472 0,047 0,0164 0,015} _— 0,0791
X 12. Chefes com no maximo 4 anos de escolaridade  1.381 118 12,01 0,29 00515 0,410 00157 00102 — 0,0717
X23, Uso de 6culos ou lentes de contato 4.819 115 419 0,32 0,0504 0,0391 0,0351 00000 — 0,1158
X18. Populagio economicamente ativa 42158 115 36,65 0,59 0,0307 00264 0,0071 0,0125 — 0,0403
X8. Domicilios com renda até 3 SM 1.162 115 10,1 0,24 0,0327 0,0132 40153 0,0000 — 06,0432
X10. Familias com renda até 3 §M 1.238 115 10,77 0,25 0,0343 0,0128 0,0144 0,0000 —_ 0,0410
X21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 4.967 115 43,19 0,02 GL170 08116 0,0046 00025 2 — 0,0207
X17. Desempregados 2.4068 115 21,46 0,16 0,0221 0,0113 00077 0,0000 —_ 0,0265
X20. Utilizagdo de servigos de sadde 4966 115 43,18 0,24 0,0093 0,0097 0,0044 0,0011 — 0,0183
X 14. Chefes com ensino fundamental completo 1.381 115 12,01 0,10 40,0083 £,0087 4,0120 00000 — 00322
X24. Vitimas de roubos on assaltos 4967 115 43,19 0,04 0,0123 0,0084 0,0042 0,0002 —_ 0,0166
X22. Portador de dificuldades 4.859 115 42,25 0,05 0.0075 0,0058 0,0039 0,000 — 0,0135

* Para as varidveis continuas r refere-se a média, para as variaveis dicotémicas r refere-se a proporgéo.



Tabela 10 — Estimativas do coeficiente de correlagdo Intraclasse. Pesquisa de Condigdes de Vida - Vale do Paraiba. 1998.

Nénero de \ -
Vartdveis casos m‘;?:é?o s b " roh ice ﬁnoii::dmg Intervalo de Confianga (95%)

analisados
Varidveis Continias
¥4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.163 88 13,22 419.57 0,2124 0,2509 0,0285 0,1940 0,3078
X2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1119 g8 12,72 427,79 0,2213 0,2494 $,0393 01723 0,3265
X1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.119 88 12,72 127428 0,1725 0,1955 0,0351 0,1268 - 0,2642
X3. Renda familiar total (Em reais) 1.163 88 13,22 1249,51  0,1633 0,1955 0,0346 0,1373 - 0,2537
%5, Anos de estudo 4.759 £8 54,08 7,05 0,0738 0,0501 0.0234 00042 - 0,0960
X6, Qualidade do atendimento reechido 1.168 28 13,27 8,30 0,0398 0,0246 0,0153 0,0000 e 0,0545
Varidveis Dicotémicas
X16. Chefes com ensino supetior completo 1.388 88 15,17 6.11 0,1547 0,1839 0,0292 0,1267 - 0,2411
X11. Existéncia de tefefone fixo no domicilio 1.459 88 16,58 0,40 0,2546 0,1755 0,0301 0,1164 —— 0,2346
X7. Domicilios com renda até 10 SM 1.119 88 i2n 0,67 0,1894 0,1470 0,0304 00873 — 0,2067
X9. Familias com rendz até 10 $M 1.163 88 13,22 0,67 0,1768 0,1445 0,0298 0,0862 - 0,2028
X12. Chefes com no méximo 4 anos de escolaridade 1,388 83 15,77 0,22 0,0855 04,0737 04,0193 0,0359 - 0,1115
X15. Chefes com ensino médio completo 1388 88 15,717 0,18 0,0944 0,0591 0,0174 00250 - 0,0932
X23. Uso de o6culos ou lentes de contato 5327 83 60,53 0,30 0,0798 0,0511 08,0105 00306 — 0,0716
X8. Domicilios com renda até 3 SM i.119 88 12,72 021 0,079 0,0415 0,0180 0,0062 — 0,0768
X10. Familias com renda até 3 SM [ 163 23 13,22 022 0,0703 0,0381 00171 0,0046 - 0,0716
X13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.388 88 15,77 0,33 00410 0,0288 04,0134 60026 — 0,0550
X17. Desempregados 2.537 88 28,83 0,18 0,0249 0,0242 0,0089 0,0067 - 0,0417
X19. Assalariados com carteira ou do setor pablico 1.527 g8 17,35 0,77 0,0389 40,0220 00121 90,0000 — 0,0458
X22. Portador de dificuldades 5.387 g8 61,22 0,05 0,0144 0,0195 0,0056 0,0086 - 0,0304
X20, Utilizagdo de servigos de smide 5.483 88 62,31 0,23 0,0212 0,0159 0,0049 06,0062 — 0,0256
X14. Chefes com ensino fundamental completo i.388 £8 15,77 0,17 0,0110 0,0142 0,0114 0,0000 - 0,0365
X24. Vitimas de toubos ou assallos 5.482 88 623 0,06 0,0128 0,0130 0,0045 0,0042 - 0,0218
X18. Populagdo cconomicamente utiva 4.524 #8 5141 3,56 04,0046 34,0055 04,0038 00,0000 — 0,0130
X21. Portador de defliciéncia 1isica ou menlal® 5.442 R4 62,3 0,02 - - - - e -

* Para as variaveis conlinuas r referé-se a meédia, para as varidveis dicoldmicas r relere-se a proporgdo.
Estimativas negativas do coeliciente de correlagio intraclasse.
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5.2 Estimacéio do Efeito de Delineamento

As estimativas do efeito do delineamento estfo apresentadas nas tabelas 11 a 17.
Estas tabelas mostram que, para o conjunto das varidveis estudadas, a perda de
precis@o em relagio a uma amostra aleatéria simples, ocorre segundo um mesmo
padrdo em todos os sete dominios da pesquisa.

Como o esperado as varidveis soctoecondmicas, especificamente ~ Renda
domiciliar total, Renda domiciliar per capita, Renda familiar total, Renda familiar
per capita — apresentam os maiores efeitos de delineamento. Para essas vanaveis os
deff’s nunca foram inferiores a dois.

Os valores do deff para as vanéavets de rendimentos na Regifio Metropolitana de
S3o Paulo, sdo inferiores ou iguais aos observados nos demais dominios, com
excecdo do Aglomerado Oeste. Isto ocorre apesar dos valores grandes para o
coeficiente de correlagfio intraclasse destas varidveis de rendimentos (Tabela 4). Este
fato pode ser explicado pelo maior namero de setores censitrios na amostra da
Regifio Metropolitana de S#o Paulo e o pequeno tamanho das subamostras (b em
torno de 6).

Para a maiona das varidveis consideradas, o Aglomerado QOeste apresenia os
menores valores para o efeito de delineamento, porém esse dominio possui a terceira
maior amostra de setores censitarios (115), sendo menor apenas que a RMSP (508) e
Regido Metropolitana da Baixada Santista (120).

A perda de precisfo associada a variavel Urilizagdo de servigos de Saude é da

ordem de 2 na maioria dos dominios. Os maiores valores sdo observados para o



Aglomerado Central, Regifio Metropolitana da Baixada Santista e Aglomerado

Norte.

Tabela 11 - Estimativas do efeito de delineameénto. Pesquisa de Condig3es de

Vida — Regido Metropolitana de S3o Paulo. 1998.

Nimero de

Varidveis casos _ocrores b r* deff
analisados censtianos b

Varidgveis Continuas
1. Renda domiciliar total (Em reais) 2.804 499 562  1.506,21 245
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 2.304 499 5,62 518,29 2.63
3. Renda fansliar total (Em reais) 2973 459 5,86 1.486,01 247
4. Renda familiar per capita (Em reais) 2923 499 5,86 510.74 2,66
5. Anos de estudo 11315 508 2227 6,89 373
6. Qualidade do atendimento recebide 3138 437 6,44 8,00 1.81
Varidgveis Dicotomicas
7. Domicilios com rends até 10 SM 2.804 459 5,62 0,66 2.37
8. Domicilios com renda até 3 SM 2.804 499 5.62 0,21 145
9. Familias com renda até 10 SM 2.923 499 3.86 0,67 3,33
10. Familias com renda até 3 SM 2923 499 5,86 0,21 1,1t
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 3.400 508 6,69 0,45 344
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 3.401 508 6,69 0,24 1,44
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolandade 31401 508 6,69 0,35 1,51
14, Chefes com ensino fundamentsl complete 3.401 508 6,69 0,14 1,08
15. Chefes com ensino médio completo 3.401 508 6,69 0,16 1.44
16. Chefes com ensino superior completo 3.401 508 6,69 0,12 3,00
17. Desempregados 6.704 508 13,20 0,18 1.53
18. Populagdo economicamente ativa 10.786 308 21.23 0,62 1,15
19, Assalariados com carteira ou do setor pablico 3.910 508 770 0,71 1.22
20. Utilizagdo de servigos de satde 13.000 508 25,59 0,25 1.83
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 13.002 308 25,59 0,01 1.06
22, Portador de dificuldzdes 12.833 308 25,26 0,05 145
23, Uso de dculos ou lentes de contato 12.690 508 24,98 0,26 4,16
24. Vitimas de roubos ou assaltos 13.002 508 25.59 0,06 1.64

* Para as variaveis continuas » refere-se a média, para as varidveis dicotdmicas r
refere-se a proporgio.
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Tabela 12 — Estimativas do efeito de delineamento. Pesquisa de Condi¢cGes de Vida —
Aglomerado Central. 1998.

Niimero de

Varidveis m:;a:::bs c;estioﬁr:; s E ré deff
i

Varidaveis Continuas
1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.217 91 13,37 1.232.02 3,1%
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.217 91 13,37 41595 326
3. Renda familiar total {Em reais) 1.280 91 1407 120542 3,35
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.280 91 1407 40686 3,41
5. Anos de estudo 4.640 91 5099 T4 3,58
6. Qualidade do atendimento recebido 1091 51 1199 3. 1,59
Varidveis Dicotémicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.217 91 1337 0469 2,92
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.217 91 1337 §,20 2,42
9. Familias com renda aié 10 SM 1.280 91 14,07 0N 3,10
10, Familias com renda até 3 SM 1.280 91 1407 o2 247
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.486 91 16.33 O0H 5,81
12, Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1.418 91 15,58 0.25 2,36
13. Chefes com 3 a 7 anos de escolaridade 1.418 a1 15,58 Q.35 2,11
14, Chefes com ensino fundamental completo 1.418 91 1558 013 1,46
15. Chefes com ensino médio completo 1.418 91 15,58 0.15 2,43
16. Chefes com ensino superior completo 1418 91 1558 a1 3,58
17. Desempregados 2516 91 2765 (.14 1,59
18. PopulagZo economicamente ativa 4.443 91 4882 0,37 1,70
19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.532 91 16,84 0,75 1,43
20, Utilizagao de servigos de saiide 5318 91 5844 022 2,59
2{. Portador de deficiéncia fisica ou mental 5318 91 5844 004 1,31
22. Portador de dificuldades 5.247 91 57,66  0.05 1,78
23. Uso de oculos ou lentes de contato 3.202 91 51,16 027 4,99
24. Vitimas de roubos ou assaltos 5.318 9 5844 004 1,65

* Para as vanaveis continuas r refere-se a média, para as vanaveis dicotdmicas r
refere-se a proporgao.



Tabela 13 — Estimativas do efeito de delineamento. Pesquisa de Condi¢oes de Vida —
Aglomerado Leste. 1998.

Nimero de

Varidveis casos SM }; " deff
analisados censitdrios

Varidveis Continnas
!. Rends domiciliar total (Em reais) 1.039 106 980 136406 273
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.039 106 9.80 46540 3,57
3. Renda familiar total (Em reais) 1.100 106 10,38 132929 286
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.100 106 10,38 453,77 3,68
5. Anos dc estudo 4,534 106 42717 6.9t 2.58
6. Quslidade do atepdimento recebido 1.239 106 11,69  B.47 1.44
Varidveis Dicotémicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.03% 106 9,80 0.65 2,24
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.039 106 9,80 0,19 1,34
9. Familias com renda até 10 SM 1100 106 10,38 066 2,39
i0. Familias com renda até 3 SM 1.160 106 10,38  0.20 1.43
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.421 106 1341  0.30 4.41
12. Chefes com menos de 4 anos de escolanidade 1.342 100 1266  0.23 220
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.342 106 12,66  0.36 1,61
14, Chefes com ensino fundamental completo 1.342 106 1266 013 141
13. Chefes com ensino médio completo 1.342 {06 1266 0.4 1.33
16. Chefes com ensino superior completo 1.342 106 1266 012 3,39
17. Desempregados 2668 106 2517 0,15 222
18. Populagio economicamente ativa 4.343 106 4097 061 1,08
19, Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.597 106 15,07 0.7 2,11
20. Utilizaglio de servigos de saide 5.159 106 48,67  0.25 2.08
21. Portador de deficiéneia fisica ou mental 5.159 106 4867 0,02 1.17
22, Portador de dificuldades 5.052 106 4766  0.05 2,13
23. Uso de 6eulos ou lentes de contato 4,990 106 47,08 0.30 4,81
24. Vitimas de roubos ou assaltos 5.159 106 48,67 005 1.92

* Para as varidveis continuas r refere-se a média, para as varidveis dicotdmicas r
refere-se a proporgio.
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Tabela 14 - Estimativas do efeito de delineamento. Pesquisa de Condigdes de Vida -
Regido Metropolitana da Baixada Santista. 1998.

o Nimero de Setores _
Varidveis casos o b r* deff
analisados censitarios
!artdveis Confinuas
i. Rends domicifiar total (Em reais) 1.032 120 860 1.407.87 206
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.032 120 8,60 4839 279
3. Renda familiar total (Em reais) 1.09%6 120 9,13 138722 2385
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.096 120 9,13 476,73 298
3. Anos de estudo 4.235 120 3529 1,26 2,74
6. Qualidade do atendimento recebido i.072 120 393 8.1 (.80
} aridveis Dicotémicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.032 120 8,60 0,64 2.56
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.032 120 3,60 0,19 1.56
9. Familias com renda até (0 SM 1.096 120 9,13 Q.65 2,62
10. Familigs com renda até 3 SM 1.096 120 9,13 0,20 1.59
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.336 120 1,13 045 3.96
12, Chefes com menocs de 4 anos de escolaridade 1.283 i20 0,69 0,26 1,92
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.283 120 10,69 0,33 1,52
14. Chefes com ensino fundamental completo® 1.283 120 10,69 0,14 0,97
13, Chefes com ensino médio completo 1.283 120 10,69 0.18 1,75
16. Chefes com ensino superior completo 1.283 120 1069  0.09 2,65
17. Desempregados 2.259 120 1333 4,18 1,20
18. Populagdo economicamente ativa 4.044 120 33,70 0,56 1,62
19, Assslariados com carteira ou do setor ptiblico 1.268 120 10,57 0,73 1,82
26. Utilizaclio de servigos de satide 4003 120 4086 023 268
21. Portador de deficiéneia fisica ou mental 4.903 120 4086  0.02 1,19
22. Portador de dificuldades 43819 120 40,16 006 1,62
23. Use de oculos ou lentes de contato 4.747 120 39,56 0,31 4,32
24. Vitimas de roubos on assaltos 4.903 120 40,86 0,07 1.56
* Para as varigwveis continuas » refere-se a média, para as variaveis dicotdmicas r refere-se a

propor¢io.

Estimativas negativas do coeficiente de correlagdo intraclasse, impossibilitando o
calculo de deffancya.



Tabela 15 - Estimativas do efeito de. Pesquisa de CondigSes de Vida - Aglomerado

Norte. 1998.
Vanaveis Nux: s Setores _[; r* deff
analisados censitirios
Variaveis Continuas
1. Rends domiciliar total {Em reais) 1.055 116 959 25121 246
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.085 110 959 40936 260
3. Renda tamiliar total (Em reais) 1.13% 110 10,35 12114 2,56
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.139 110 10,35 396,72 2,71
5. Anos de estudo 4.404 110 40,04 6,99 2,57
6. Qualidade do atendimento recebido 1.255 11¢ i141 849 1,85
Varidveis Dicotémicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.055 110 9,59 0,68 2,04
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.055 110 9,59 0,20 1,31
9. Familias com renda até 10 SM 1139 110 10,35 0,78 2,10
10. Familias com renda até 3 SM 1.139 110 10,35 0,21 1,39
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.364 110 1240 0,52 4,40
{2. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade | 1.317 ii0 11,97 0,27 i,55
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.317 E10 11,97 0,37 1,47
14. Chefes com ensino fundamental completo 1.317 110 11,97 0,13 1,35
15, Chetes com ensino médic completo 1.317 110 11,97 0,14 1,53
16, Chefes com ensino superior completo 1.317 110 11,97 6,10 2,73
17. Desempregados 2438 il0 2262 0,16 2,21
18. Populagfio economicamente ativa 4231 110 3846 0,59 1,24
19. Assalariados com carteira ou do sctor piblico L461 110 13,28 0,77 1,82
20. Utilizagdo de servigos de saide 5.005 LG 4556 0,27 2,65
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental* 5.005 110 4550 001 0,50
22. Portador de dificuldades 4.931 110 4483 0,06 £,71
23. Uso de oculos ou lentes de contato 4.851 110 44,10 0,31 4,20
24. Vitimas de roubos og assaltos 5.005 110 45,50 0,04 1,60
* Para as variiveis continuas r refere-se a meédia, para as varidveis dicotSmicas r refere-se a

proporedo.

Estimativas negativas do coeficiente de correlagdo intraclasse, impossibilitando o
calculo de deff, .
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Tabela 16 —~ Estimativas do efeito de delineamento. Pesquisa de Condi¢des de Vida -

Aglomerado QOeste. 1998.

Varikveis N e Setores bt deff
analisados censitirios

Variqveit Contineas
1. Renda domiciliar total (Em reais) 1.162 Lis 10,10 114129 2,14
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.162 115 10,10 395,54 2,14
3. Renda familiar total (Em reais) 1.238 115 10,77 110674 2,22
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.238 115 10,77 383,52 221
5. Anos de estudo 4.406 115 3831 7,39 1,91
6. Qualidade do atendimento recebido 1,123 115 9,77 8,38 2,32
Varidveis Dicotomiras
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.162 115 i0,10 0,71 2,04
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.162 115 10,10 0,24 130
9. Familias com reads até 10 SM 1.238 115 10,77 072 2,16
10. Familias com renda até 3 SM 1.238 115 10,77 0,25 1,33
[ 1. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.447 115 12.58 045 3,17
12. Chefes com menos de 4 anos de escolanidade 1.381 115 1201 029 1,57
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.381 115 12.01 0,32 1,52
14. Chefes com ensino firndamental completo 1.381 115 1201 G110 1,09
15. Chefes com ensino médio completo 1.381 113 izo1i 0,17 .41
16. Chefes com ensino superior completo 1.381 115 12,01 0,13 3,15
17. Desempregados 2468 115 2146 0,16 1,45
18. Populagio economicamente ativa 4.215 115 36,65 0,59 2,10
19. Assalariados com carteira ou do setor pliblico 1.418 115 1233 0,72 1,66
20. Utilizagiio de servigos de satde 4.966 115 4318 024 1,39
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 4967 115 43,15 0,02 1,72
22. Portador de dificuldades 4.859 115 4225 0,05 .31
23. Uso de 6culos ou lentes de contato 4,819 115 41,90 0,32 3,06
24. Vitimas de roubos ou assaltos 4,967 115 43,19 0,04 1,52

* Para as varidveis continuas r refere-se a média, para as varidveis dicotdmicas r refere-se a
proporgio.
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Tabela 17 — Estimativas do efeito de delineamento. Pesquisa de Condigdes de Vida —
Vale do Paraiba. 1998.

o Mamerode Setores _
Variveis casos o b £ deff
analisados censitrios
Varidveis Continuas
1, Renda domicilier total {(Em reais) 1.119 88 12,72 1.27428 3,02
2, Renda domiciliar per capita (Em reats) 1.119 88 1272 427,79 359
3. Renda familisr totsl (Em reais} 1.163 88 1322 124551 299
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.163 88 13,22 419,57  3.59
3. Anos de estudo 4.759 88 54,08 7,05 4,92
6. Qualidade do atendimento recebido 1168 88 1327 830 1.49
Varidveis Dicotémicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.119 88 12,72 0,67 3,22
8. Domticilios com rends até 3 SM 1.119 88 12,72 0,21 1,93
9. Familias com renda até 10 SM 1163 88 322 067 316
10. Familias com renda até 3 SM 1163 38 13,22 0.2 1.86
11. Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.459 83 16,58  0.40 4,97
12. Chefes com menos de 4 anos de escolanidade | 1.388 88 15,77 0,22 2.26
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade - 1.388 88 1577 033 1,61
14, Chefes com ensino fundamental completo 1.388 88 1577 0,17 1,16
135, Chefes com ensino médio completo 1.388 28 1577 0,18 2.39
16. Chefes com ensino supernior completo 1.388 88 1577 0,11 329
17. Desempregados 2.537 83 2883 0,18 1,69
18. Populagiio economicamente ativa 4.524 83 5141 0.5 1,23
19. Assalariados com carteira ou do setor ptiblico 1.527 88 1735 077 1,66
20. Utiliza¢do de servigos de satde 5.483 88 62,31 023 2,30
21. Portador de deficiéncia fisica cu mental* 5482 88 62,30 0,02 0.85
22. Portador de dificuldades 5.387 a8 61,22 0,05 1,87
23. Uso de 6culos ou lentes de contato 5327 88 60,53 0,30 375
24, Vitimas de roubos ou assaitos 5.482 38 6230 0.06 1.78
* Para as varidveis continuas r refere-se a média, parz as varidveis dicotémicas » refere-se a

Proporgio.

Estimativas negativas do coeficiente de correlagdo intraclasse, impossibilitando o
célculo de deffanova.
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5.3 Estimaciio dos Tamanhos das Amostras

As Tabelas 18 a 23 mostram os tamanhos previstos para nimero de setores

censitarios (a) e para a subamostra (bg’gme), considerando-se a relacdo entre

coeficiente de correlagdo intraclasse e o custo associado a amostragem.

Entre os resultados apresentados, destaca-se o fato de que, para a Regido
Metropolitana de S#o Paulo, o valor médio observado para a subamostra (b) é
inferior ao valor étimo para quase todas as varidvets estudadas.

Para os demais dominios observa-se que, dado os tamanhos das amostras da
pesquisa (n), o tamanho observado para b ¢ superior aos valores 6timos, quando se
considera as varidveis de rendimentos.

Assim, nesses dorpinios 0 aumento da precisdio da amostra pode ocorrer através
do aumento do mamero de setores censitdrios selecionados, podendo-se obter

amostras mais precisas sem aumentar o niimero total de domicilios na amostra.
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Tabela 17 — Estimativas do nimero 6timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitarios, fixando-se o tamanho da amostra. Pesquisa de Condiges de

Vida - Regifio Metropolitana de S#o Paulo. 1998.

Nimero de
Varidveis la;n{,;io(i; ms:ot'esw b san/bii.  biime

na amostra
Variéveis Continuas
1. Renda domiciliar total (Em reais) 2.804 499 562 387 7.25
2. Renda domiciliar per capits (Em reais) 2.304 499 5,62 468 5,99
3. Renda familiar total (Em reais) 2923 459 5486 403 725
4, Renda familiar per capita (Em reais) 2.923 499 5,86 484 6,04
5. Apos de estido 11315 508 22,27 836 13,53
6, Qualidade do stendimento recebido 3.138 487 6,44 159 D68
Yarudveis Dicotomicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 2.804 499 5,62 333 843
8. Domicilios com renda até 3 SM 2.804 499 5,62 111 2521
9. Familias com rencda até 10 SM 2923 490 586 342 8,55
10, Familias com rends até 3 SM 2923 499 5,86 120 244
11. Existéncia de teletone fixo no domicilio 3.400 508 6,69 449 7.58
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 3401 508 6,69 136 25
13, Chefes com 3 a 7 anos de escolaridade 3401 508 6,69 178 19,09
14. Chefes com ensino fundamental completo 3.401 508 6,69 64 52,75
15. Chefes com ensino médio completo 3.401 508 6,69 199 17.07
16. Chefes com ensino superior completo 3401 508 6,69 496 6,85
17, Desempregados 6704 508 13,20 227 29,5
18. Populagdo cconomicamente ativa 10.786 508 21,23 144 74,86
19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 3910 508 7,70 146 26,76
20. Unilizag@io de servigos de saide 13.000 508 25,59 514 2528
21. Portador de deficiéneia fisica ou mental £3.002 508 2559 165 78,81
22. Portador de dificuldades 12.833 308 25,26 325 39,51
23. Uso de deulos ou lentes de contato 12.680 508 24,98 43 13,45

24, Vitimas de roubos ou assaltos 13.002 508 25,59 503 25,87
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Tabela 18 — Estimativas do nimero 6timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitarios, fixando-se o tamanho da amostra, segundo dominios

amostrais. Pesquisa de Condigdes de Vida — Aglomerado Central. 1998,

Namero de
Varifiveis 'E'nmﬁ;w da c;ﬂmms b za=n/ bgﬁm biﬁm

na amosira
Varidveis Continuas
1. Renda domiciliar total (Em reais) 1217 91 13.37 130 935
2. Renda domiciliar per capita (Em reais) 1.217 g1 13,37 133 9,15
3. Renda familiar total (Em reais) 1.280 91 14.07 140 9,17
4. Renda familiar per capita (Em reais) 1.280 91 14.07 142 9,04
5. Anos de estado 4.640 91 50.99 229 2025
6. Qualidade do atendimento recebido 1.09§ 91 11,99 57 19,09
Varidveis Dicotomicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.217 91 13.37 116 10,51
8. Domicilios com renda até 3 SM 1217 o1 13.37 a2 13,23
G, Familias com renda até 10 SM 1.280 91 14.07 123 10,38
10. Familias com renda até 3 SM 1.280 91 14,07 95 13,48
1 1. Existéncia de telefone fixo no domicilic 1.486 91 16,33 206 743
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1418 91 15,58 160 14,21
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1418 91 15.58 82 17,38
14. Chefes com ensino fundamental completo 1418 91 15.58 58 24,24
15, Chefes com ensino médio completo 1418 91 15,58 9 14,81
16. Chefes com ensino superior completo 1418 91 15.58 149 9,54
17. Desempregados 2516 91 27.65 83 30,35
18. Populagiio economicamente ativa 4.443 91 48,82 116 3823
19, Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.532 91 16.84 54 28,12
20. Utilizacdo de servigos de saide 5318 91 58.44 174 30,62
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 5318 21 5844 61 27,64
22. Portador de dificuldades 5.247 91 57.66 157 33,39
23. Uso de deulos o lentes de contata 5.202 a 57,16 334 15,56

24. Vitimas de roubos ou assaltos 5318 91 58.4 146 3647
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Tabela 19 - Estimativas do nimero 4timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitérios, fixando-s¢ o tamanho da amostra, segundo dominios

amostrais. Pesquisa de Condi¢des de Vida — Aglomerado Leste. 1998.

Nimero de
Varidveis Tamz:;m da Lm b a=n/b . S o

na amostra
Varidveis Quantitativas
1. Renda domiciliar total 1.039 106 9,8 139 7.45
2. Renda domiciliar per capita 1.039 106 9.8 184 5,65
3. Renda familiar total 1.100 106 10.38 147 745
4. Renda familiar per capita 1.100 106 10,38 187 5,87
5. Anos de estudo 4.534 106 4277 186 2432
6. Quatidade do atendimento recebido 1.239 1086 11,69 65 1914
Varidveis Dicotomicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.039 106 9.8 93 IL,14
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.039 106 9.8 45 23,09
9. Familias com renda até 10 5M 1.100 106 10,38 97 11,34
10. Familias com renda até 3 SM 1.100 106 10,38 48 23,06
11, Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.421 106 13,41 172 826
12, Chefes com menos de 4 anos d¢ escolaridade 1342 106 12,66 9 49
i3. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1.342 106 12,66 97 13,89
14. Chefes com ensino fundamental completo 1.342 106 12,66 46 29,49
15. Chefes com ensine médio completo 1.342 106 12,66 63 21,47
16. Chefes com ensino superior completo 1342 106 12,66 171 7.85
17. Descmpregados 2.668 106 25,17 101 2635
18. Populagdo cconomicamente ativa 4.343 106 40,97 62 70,57
19. Assalariados com carteira ou do setor pablico 1.597 106 15,07 87 18,28
20. Unlizacdo de servigos de saide 5.159 106 48,67 169 30,54
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 5.159 106 48.67 48 107,74
22. Portador de dificuldades 5.052 106 47,66 146 34,54
23. Uso de 6culos ou lentes de contato 4.990 106 47.08 321 15,56

24. Vitimas de roubos ou assaltos 5,159 106 48,67 170 30,39
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Tabela 20 — Estimativas do numero 6timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitirios, fixando-se o tamanho da amostra, segundo dominios
amostrais. Pesquisa de Condi¢des de Vida — Regifio Metropolitana da

Baixada Santista. 1998.

Nimero de
Varidveis Ta.m?:;m da b:t:ﬂo:u:lsw b am n/biﬁm bf—,‘ﬁm

D4 amostra
Varidvely Quantitativas
t. Renda domiciliar total 1.032 120 8,60 126 8,18
2. Renda domicifiar per capita 1.032 120 8,60 130 795
3. Renda familiar total 1.096 120 9,13 138 7,92
+. Renda familiar per capita 1.096 120 9,13 143 7.69
3. Anos de cstudo 4235 120 3529 192 22,14
6. Qualidade do atendimento recebido 1.072 120 8,93 36 1923
Varidveis Dicotomicas
7. Domicilios com renda até 10 SM 1.032 120 8,60 113 9,14
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.032 120 8,60 53 19,51
9. Familias com renda até 10 SM 1.096 120 9,13 120 2,13
10. Familias com renda até 3 SM 1.096 120 9,13 56 19,50
11. Existéncis de welefone fixo no domicilio 1.336 120 1,13 170 7.85
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1.283 120 10,69 87 14,72
13. Chefes com 3 a 7 anos de escolaridade 1.283 120 10,69 61 21,16
14. Chefes com ensino fimdamental completo * 1.283 120 10,69 - -
15. Chefes com ensino médio completo 1283 120 10.69 81 15,78
16. Chefes com ensino superior completo 1.283 120 10,69 132 9,74
17. Desempregados 2259 120 18,83 71 31,73
18. Populagio economicamente ativa 4.044 120 33,70 124 32,70
19, Assalariados com cartetra ou do setor pablica 1.268 120 10,57 45 28,12
20. Utilizagdo de servigos de sainde 4,903 120 40,86 204 24,05
21. Portador de deficiéncia fisica cu mental 4.903 120 40.86 97 50,42
22, Portador de dificuldades 43819 126 40,16 i51 31,36
23. Uso de oculos ou lentes de contato 4747 120 39,36 297 16,00
24. Vitimas de roubos ou assaltos 4503 120 40,86 153 32,13

* Estimativas negativas do coeficiente de correlacfio intraclasse, impossibilitande o

. icc
cédleulo de bétimo‘
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Tabela 21 - Estimativas do ntimero 4timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitirios, fixando-se o tamanho da amostra, segundo dominios

amostrais. Pesquisa de Condi¢8es de Vida — Aglomerado Norte. 1998.

Nimero de
Varigveis Tm?:;m da w-'::’:nis 5 a=n/bE b
06 AMOSITA

Variaveis Quantitativas

1. Renvia domiciliar total L.055 110 9,59 136 7.73
2. Renda domiciliar per capita 1.055 110 9,59 148 7.1
3. Renda familiar total 1.139 110 10,35 147 7,75
4. Renda famitiar per capita £.139 110 10,35 160 714
5. Anos de estudo 4.404 110 40,04 188 2348
6. Qualidade do atendimento recebido 1.255 110 11,41 75 16.84
Vanaveis Dicotémicas

7. Domicilios com renda até 10 SM 1.053 L10 9,59 87 12,14
8. Domicilios com renda até 3 SM 1.085 110 9,59 3s 30,14
9. Familias com renda até 10 SM 1.139 110 10,35 93 12,21
10. Familias com renda até 3 SM 1.139 110 10,35 41 27,54
11. Existéncia de telefope fixo ne domicilio 1364 1§38 12,40 64 831
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1.317 110 11,97 57 23,15
13. Chefes com 3 a 7 anos de escolaridade L3187 110 11,97 57 23,60
14. Chefes com ensino fundamental completo 1.317 110 1,97 47 21713
15. Chefes com ensino médic completo 1.317 110 11,97 39 2234
16, Chefes com ensino superior completo 1.317 110 11,97 147 294
17. Desempregados 2488 110 22,62 118 21,03
18. Populacido economicamente ativa 4231 110 3846 104 40,83
19. Assalariados com carteira ou do setor pabiico 1.461 110 i3.28 79 18.40
20. Utilizagdo de servigos de sailde 5.005 110 45,50 177 28.20
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental * 5.005 110 45,50 - -
22. Portador de dificuldades 4931 110 44,83 124 3981
23. Uso de oculos ou lentes de contato 4.851 10 44,10 280 17,33
24. Vitimas de roubos ou assaltos 5005 L10 45,50 157 3181

* Estimativas negativas do coeficiente de correlagio intraclasse, impossibilitando o
céleulo de b'%¢

Gtimo *
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Tabela 22 - Estimativas do numero 6timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitarios, fixando-se o tamanho da amostra, segundo dominios

amostrais. Pesquisa de Condigdes de Vida - Aglomerado Oeste. 1998.

Namero de
Varidveis Tamg::)m da wﬁm b a=n/blS . b
18 amostrs

Variaveis Quantitativas

1. Renda domiciliar total 1.162 Lis 10,10 114 10,21
2. Rends domiciliar per capita 1.162 115 10,10 119 9,76
3. Renda {amiliar total 1238 113 10,77 121 10,26
4. Renda familiar per capita 1.238 115 10,77 126 9,81
5. Anos de estudo 4406 115 3331 153 2876
6. Qualidade do atendimento recebido 1.123 115 9,77 80 14,02
Varidveis Dicotdmicas

7. Domicilios com renda até 10 SM 1.162 1 35] 10,10 91 12,73
8. Domicilios com rends ate 3 SM 1.162 113 0,16 30 38,62
9. Familias com renda até 10 SM 1238 115 10,77 97 12,79
10, Familias com renda até 3 SM 1.238 115 10,77 32 3924
11. Existencia de telefone fixo po domicilio 1.447 115 12,58 41 10,25
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1.381 133 1201 66 20,98
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolaridade 1381 115 12,01 67 20,64
14. Chefes com ensino fundamental completo 1.381 115 12,01 31 44,24
15. Chefes com ensino médio completo 1.381 115 12,01 49 28,18
16. Chefes com ensino superior completo 1.381 115 12,01 151 9,12
17. Desempregados 2468 115 21,46 59 41,83
18. Populagiio cconomicemente ativa 4215 1158 36,65 155 21,15
19. Assalariados com carteira ou do setor publico 1418 113 12,33 71 19,95
20. Utiliza¢do de servigos de saide 4966 115 43,18 110 45,14
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental 4967 115 43,19 120 41,28
22. Portador de dificuidades 4.859 115 42,25 83 5844
23, Uso de éculos ou lentes de contato 4319 {{s 41,90 217 22,17

24. Vitimas de roubos ou assalios 4.9687 115 43,19 102 48,58
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Tabela 23 — Estimativas do niimero 6timo de elementos a serem amostrados nos setores
censitarios, fixando-se o tamanho da amostra, segundo dominios

amostrais. Pesquisa de Condigdes de Vida — Vale do Paraiba. 1998.

Nomero de
Varidveis T e B amaibi, b
n& aMosies

Varidveis Quantitativas

I. Renda domiciliar total 1.119 88 12,72 123 9,07
2. Renda domiciliar per capita 1119 88 12,72 144 176
1. Fenda familiar total 1.163 88 13,22 113 10,26
4. Renda familiar per capita 1.163 88 13,22 150 7,73
5. Anos de estudo 4,759 88 54,08 244 19.48
6. Qualidade do atendimento recebido 1.168 88 13,27 41 28,16
Varidveis Dicotomicas

7. Domicilios com rendz até 10 SM HE R 88 2,72 104 1077
8. Domicilios com renda até 3 SM §.119 88 12,72 32 2149
9. Familias com renda até 10 SM 1.163 88 13,22 107 10,88
10. Familtas com renda até 3 SM 1.163 88 13,22 52 2248
11, Existéncia de telefone fixo no domicilio 1.459 88 16,58 i51 9,69
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 1.388 83 15,77 88 15,86
13. Chefes com 5 a 7 anos de escolanidade 1.388 88 15,77 34 25,79
14. Chefes com ensino fundamental completo 1388 83 15,77 43 31,97
13, Chefes com ensino médio completo 1.388 88 15,77 80 17,31
16. Chefes com ensino superior completo 1.388 88 15,77 149 9,29
17. Descmpregados 2.537 38 28,83 89 28,37
18. Populagiio economicamente ativa 4.524 83 5141 75 59,97
19. Assalariados com carteira ou do setor piblico 1.527 88 17,35 31 20,81
20. Utilizagdo de servigos de sande 5483 4] 62,31 136 3520
21. Portador de deficiéncia fisica ou mental * 5.482 38 62,30 - -
22. Portador de dificuldades 5.387 28 £1,22 170 31,69
23. Uso de Sculos ou lentes de contato §.327 a8 60,53 276 19,27
24, Vitimas de roubos ou assaltos 3482 38 62,30 141 38,96

* Estimativas negativas do coeficiente de correlacdo intraclasse, impossibilitando o

: ice
cilculode b Stme



59

6 DISCUSSAO E CONCLUSAO

Neste estudo, foram calculadas estimativas do coeficiente de correlagio
intraclasse, que s%io relevantes no plangjamento de futuras amostras que utilizem o
setor censitério como unidade primaria de amostragem.

Foram utilizados dois métodos de estimagBo. No primeiro estimou-se o efeito de
delineamento (deff) e através dele a correlagdo intraclasse (roh), e no segundo,
estimou-se diretamente o coeficiente de correlagio mtraclasse (icc), através de
componentes de varidncia.

A comparagio entre esses dois métodos mostrou que as estimativas obtidas por
meio de roh s3o compativeis as obtidas, quando se utlizam componentes de
variincia (icc) para estimar a correlago intraclasse. Das 24 varidvets estudadas a
maioria dos valores gerados por roh estava incluida no intervalo de confianga de
95% de icc.

A seu favor, roh tem a facilidade de céiculo, uma vez que o deff é usualmente
apresentado pela maioria dos programas computacionais de clculo de erros para
planos de amostragem por conglomerados. Entre esses programas destacam-se Wes
Var, STATA (STATISTICS DATA ANALYSIS), SAS, Epi Info (moédulo
CSAMPLE) entre outros, sendo ¢ Epi Info de dominio publico.

Porém, roh é afetado pelo tamanho do conglomerado. Assim, KISH (1965)
aconselha o uso de roh para conglomerados de tamanhos desiguais, como no
presente estudo, quando os tamanhos dos conglomerados ndo tiveram muita

variabilidade.



Quanto ao icc, DONNER (1982) analisando dados para hipertensdo, tabagismo,
consumo de bebidas alcodlicas e obesidade observou valores mais altos para icc
quando os conglomerados eram menores (por exemplo, domicilios ou casais) e
valores menores de icc quando os conglomerados eram maiores (por exemplo,
regides). GUILLIFORD (1999) estudando icc para um grande numero de varidveis
constatou que os valores tendern a ser maiores para pequenos conglomerados, tais
como domicilios.

As vanaveis — Portador de deficiéncia flsica e mental, Portador de dificuldades e
Vitimas de roubos ou assaltos — indicam a ocorréncia de eventos “raros”™ na
populacdo, o que podena gerar instabilidade nas estitativas de icc. Porém foram
mantidas no estudo, j4 que foram obtidas estimativas compativeis para os dois
estimadores (SEARLE et al. 1992).

Em relagfio 4 Pesquisa de Condigdes de Vida (PCV) observou-se que para as
variaveis selecionadas, a amostragem por conglomerados, utilizando o setor
censttério como unidade primaria de amostragem, se mostrou menos precisa do que a
amostragem aleatoria simples, para todos os dominios da amostra,

Este € o resultado esperado, uma vez que, KISH (1965) destaca que a varidncia de
amostras por conglomerados, particularmente em pesquisas sociais, é geralmente
mator do que uma amostra de elementos.

Para os dois métodos de estimagio constatou-se que o coeficiente de correlagio
intraclasse pode variar substancialmente entre diferentes tipos de varidveis, quando
se considera o setor censitario como urudade primdria de amostragem. Destaca-se o
fato, que em todos os dominios verificou-se esse mesmo padrdo de comportamento,

especialmente a homogeneidade dos setores censitirios em relagdo &s varidveis



61

socioecondmicas, especificamente rendimentos. Apesar disso. 0 Aglomerado Oeste e
o Aglomerado Central apresentaram as menores estimativas para essas variaveis.

O achado de que o setor censitario é unidade homogénea com relagio as varidveis
de rendimentos foi descrita em estudo realizado pela Fundagio IBGE (1990). Nesse
trabalho, foram calculadas estimativas do coeficiente de correlagdo intraclasse e do
efeito do delineamento utilizando-se os dados da amostra do Censo Demogréfico de
1980, para as regides metropolitanas do Brasil, considerando-se varidveis
socicecondmicas.

A perda de precisdio comporta-se de forma semeihante em todos os dominios. As
varidveis socioecondmicas, especificamente os rendimentos, apresentam os maiores
deff’ s, nunca inferiores a dois.

A perda de precisdo da amostra da Regiio Metropolitana de Sdo Paulo,
relativamente as varidveis de rendimentos, € inferior ou igual 4 observada para os
demais dominios, apesar das maiores estimativas do coeficiente de correlagdo
intraclasse na Regido Metropolitana de Sio Paulo. Este fato pode estar relacionado
ao grande tamanho da amostra dos setores censitarios na RMSP,

Para os dominios do Interior do Estado as amostras da PCV poderiam ganhar em
preciséo se houvesse um aumento no niimero de setores censitarios na amostra, sem
aumento no total de domicilios pesquisados. Para a Regido Metropolitana de Sdo
Paulo o aumento de precisio da amostra requer um aumento no numero de

domicilios investigados (n).
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ANEXO 1

MUNICIPIOS QUE COMPOEM O UNIVERSO DA PCV

. Aglomerado Central: Avaré, Bauru, Botucatu, Itapetininga, Itapeva,

. Aglomerado Norte:
» Aglomerado Leste:
. Aglomerado Oeste:

. Vale do Paraiba:

Ity, Jaq, Salto, Sorocaba, Tatui, Votorantim.
Araraquara, Barretos, Bebedouro, Franca,
Jaboticabal, Matdo, Mococa Ribeirio Preto,
Sao Carlos, S3 Joio da Boa Vista,
Sertdozinho.

Americana, Araras, Atbaia, Braganca
Paulista, Campinas, Campo Limpo Paulista,
Hortolandia, Indaiatuba, [tapira, Itatiba,
Jundiai, Leme, Limeira, Mogi-Guagu, Mogi-
Mirim, Piracicaba, Pirassununga, Rio Claro,
Santa Barbara d’Oeste, Sumaré, Valinhos,
Varzea Paulista.

Aracatuba, Assis, Birigii, Catanduva,
Fernandépolis, Lins, Marlia. Ourinhos,
Presidente Prudente, Sdo José do Rio Preto,
Tupi, Votuporanga.

Cagapava, Cruzeiro, Guaratinguetd, Jacarei,
Lorena, Pindamonhangaba, S3o José dos

Campos, Taubaté.



RM da Baixada Santista: Bertioga, Cubatfo, Guaruja, ltanhaém,

RM de S&o Paulo:

Mongagu4, Peruibe, Praia Grande., Santos,
S&o Vicente.

Aruja, Barueri, Biritiba-Mirim, Caieiras,
Cajamar, Carapicuiba, Cotia, Diadema,
Embu, Embu-Guagu, Ferraz de Vasconcelos,
Francisco Morato, Franco da Rocha,
Guararema, Guarulhos, Itapecenca da Serra,.
Itapevi, Itaquaquecetuba, Jandira, Juquriba,
Mairipord, Maué, Mogt das Cruzes, Osasco,
Pirapora do Bom Jesus, Poa, Ribeirdo Pires,
Rio Grande da Serra, Salesopolis, Santa
Isabel, Santana de Pamaiba, Santo Andreé,
S30 Bemardo do Campo, Sdo Caetano do Sul,
S&o Paulo, Suzano, Tabo#o da Serra, Vargem

Grande Paulista.
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ANEXO 2

GLOSSARIO DE VARIAVEIS

Anos de Estudo — XE9802

Indicam o grau de escolaridade dos individuos de sete anos e mais, tomando-se
por base a ultima série de ensino regular concluida com aprovagdo, que vana entre
zero e 17 anos de escolaridade. Para os individuos que concluiram o ensino supletivo
de 1° ou 2° graus, foi atribuida escolaridade compativel com o ensino formal (8 ¢ 11

anos de escolaridade, respectivamente).

Adequacdo da Infra-Estrutura Urbana

Distingue as moradias segundo a condigio de adequacio da infra-estrutura urbana
no entorno do domicilio, tomando por base as liga¢des as redes publicas de agua,
lixo e esgotamento sanitdrio. Com exce¢fo da fossa séptica (que tem tratamento
adequado dos dejetos), as demais alternativas as redes publicas de abastecimento de
dgua, de coleta do lixo e do esgoto foram consideradas improprias, uma vez que a
proximidade entre as moradias situadas em 4reas urbanas ndo elimina o risco de
contaminagio dos reservatérios de igua domésticos e daqueles destinados ao
abastecimento coletivo. Mesmo um pogo, por exemplo, pode ter a dgua contaminada
pela fossa negra (ou rudimentar) de um domicilio vizinho:

adequado: quando a familia vive em moradia onde existem as trés ligagfes as

redes publicas ou fossa séptica como alternativa & rede publica de esgotamento

sanitario;
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inadequado: quando a familia vive em moradia onde se utiliza, regularmente,
pelo menos uma alternativa impropria - esgoto despejado em fossa negra, a céu
aberto, em riachos ou em represas, que se infiltra na terra ou que atinge
diretamente as fontes de 4gua; lixo queimado, jogado em terreno baldio ou
enterrado, que pode ser levado pela chuva até os cdrregos; agua recolhida de pogo
ou bica. que nio tem distribui¢do controlada pelo poder publico para garantir sua

salubridade.

Condicdo de Salubridade da Moradia
Indica o grau de salubridade da moradia considerando-se: falia de ventilagdo, falta
de sol, excesso de umidade e janelas funcionando mal ou impedidas. Tem-se duas
classificagdo para as moradias quanto ao seu grau de salubridade:
adequadas: quando a moradia nfo apresenta nenhuma das caracteristicas citadas
anteriormente;
inadequadas: quando a moradia apresenta pelo menos uma das caracteristicas
citadas anteriormente.
Desempregados
S30 os individuos que se encontram numa situago involuntaria de nfo-trabatho,
por falta de oportunidade de trabatho ou que exercem trabalhos irregulares com
desejo de mudanga. Engloba trés situagdes:
desemprego aberto: pessoas sem trabalho nos ultimos 7 dias e que procuraram
trabalho de maneira efetiva nos 30 dias anteriores ao da entrevista;
desemprego ocuito pelo trabalho precdario: pessoas que realizam trabathos

precarios — algum trabalho remunerado ocasional de auto-ocupagio ou trabatho



ndo-remunerado em gjuda a negdcios de parentes — € que procuraram substituir
este trabalho nos 30 dias anteriores ao da entrevista ou que, ndo tendo procurado
neste periodo, o fizeram sem éxito até doze meses atras;

desemprego oculto pelo desalento: pessoas que nfo possuem trabatho e nem
procuraram nos 30 dias anteriores ao da entrevista, por desestimulos do mercado
de trabalho ou por circunstincias fortuitas, mas apresentaram procura efetiva

nos ultimos doze meses.

Domicilio

E o local de moradia constituido por um ou mais comodos. com entrada
independente e separacfio. Entende-se, por entrada independente, o acesso direto &
moradia, sem passagem por cdmodos destinados a moradia de outras pessoas, e, por
separacgio, o local de moradia que é limitado por paredes, muro, cerca, etc., além de
ser coberto por um teto, o que permute as famflias ou 4s pessoas que o habitam

1solarem-se das demais.

Domicilios Localizados em Cortigos

Edificagdo ndo localizada em favela, que apresenta condi¢les de salubnidade e
conservagdo geralmente insatisfatérias (independente da forma - casarfo, cémodos
de quintal, etc.), ocupada por varias familias, sem vinculos de parentesco, que
convivem em espago onde hi evidente msuficiéncia de equipamentos hidraulicos e
sanitarios, faita de privacidade, ventilagdo e msolaglio; o uso de equipamentos
sanitarios (pia de cozinha e/ou banheiro e/ou tanque de lavar roupas) ¢ dividido entre

os moradores,
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Domicilios Localizados em Favelas

Edificagio construida, inteira ou parcialmente, com material ndo apropriado a
uma habitaciio (barraco isolado); ou edificag@o que integra agrupamento de moradias
sem o loteamento observado na maioria das areas urbanas (ou seja, sem delimitagio
das ruas e das calgadas, com distincias varidveis entre as moradias, etc.),
independente do material utilizado na sua construgéo e do nimero de domicilios que

formam o agrupamento (moradia em favela).

Familia
Conjunto de pessoas residentes em um domicilio ligadas por lagos de parentesco
(consangtiinidade, adog8o ou afinidade), assim como a pessoa que vive sé. Portanto,
0s grupos conviventes — pessoas sem lagos de parentesco (consangiiinidade, adogfo
ou afinidade) que restdem num mesmo domucilio — ndo sdo considerados familia.
Os pensionistas, empregados domésticos ¢ parentes do empregado doméstico
moradores do domucilio nfio so incluidos como membros da familia
A identificagiio de uma ou mais familias em um domicilio é obtida a partir da
ordenagdo das relagdes nucleares (casal), relagdes primarias (pai, mae, filho, irmio) e
relagbes secundarias (tio, sobrinho, primo, etc) e estas familias sdo classificadas
como:
familia principal: familia (inica que reside no domicilio ou, quando existe mais
de uma familia, aquela cujo chefe € a0 mesmo tempo chefe do domicilio,
familia(s) secunddria(s); familia(s) que divide(m) a moradia com a familia

principal.
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Morador

Tipos de morador abrangidos pela pesquisa:
presente: morador que reside de forma permanente ou habitual no domicilio
pesquisado;
ausente: morador que reside de forma permanente ou habitual no domicilio
pesquisado, mas que, no momento da entrevista, estd ausente por um periodo
méaximo de seis meses, por motivos de viagem a negdcio ou passeio, estudo,
doenca, deten¢do sem sentenga definitiva ou por outros motivos;
ndo morador presente: morador que ndo restde de forma fixa ou permanente
no domicilio pesquisado e que tem outro domicilio onde mora de forma
habrtual, para o qual retorna regularmente no mimimo uma vez a cada seis
meses. Esta pessoa, no momento da enirevista, encontra-se residindo
temporariamente no domicilio pesquisado por razdes de estudo, trabatho,

tratamento de saude, elc.

Ocupados

S#o os individuos que, nos sete dias anteriores ao da entrevista, possuem trabalho
remunerado exercido regularmente, com ou sem procura de trabalho; ou que, neste
periodo, possuem trabatho remumerado exercido de forma irregular, desde que néo
tenham procurado trabalho diferente do atual; ou possuem trabatho nfio-remunerado

de ajuda em negbcios de parentes, sem procura de trabalho.
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PEA —Populagdo Economicamente Ativa
Populagio Economicamente Ativa: corresponde  parcela da Populagiio em Idade

Ativa (PTA) que estd ocupada ou desempregada.

Pertodos de Referéncia
A PCV utliza periodos de referéncia diferenciados de acordo com o objetivo de
cada questdo investigada:

ultimos sete dias: referem-se aos sete dias imediatamente anteriores ao dia da
entrevista;
dltimos 30 dias: referem-se aos 30 dias imediatamente anteriores ao dia da
enirevista,
altimos 12 meses: correspondem aos 12 meses que antecedem o dia da

entrevista;

Portador de Deficiéncia Fisica ou Mental

Foram considerados como portadores de deficiéncia os individuos que declararam
possuir os seguintes tipos de deficiéncia: cegueira, surdez, paralisia permanente de
perna e/ou brago e/ou de algum dos lados do corpo, falta de algum membro,

retardamento mental. sindrome de Down ou autismo.

Portador de Dificuldades
Foram considerados como portadores de dificuldades, os individuos portadores de
lesGes por esforgos repetitivos ou outras deficiéncias e os individuos nfio deficientes,

que declararam possuir dificuldade de visdo e/ou locomogio e/ou audigfo.
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Posse de Convénio Médico

Indica a disponibilidade de recursos proprios para assisténcia médica. Considera
todo e qualquer convénio ou plano de saide por pagamento antectpado,
independentemente da personalidade jurddica do prestador de servigos,
compreendendo, portanto, empresas de medicina de grupo, cooperativas médicas,

instituigdes de seguro-saide e planos de autogestdo.

Qualidade do Atendimento Recebido
Nota entre 0 e 10 atribuida pelos usudnos de servicos de saude nos 30 dias
anteriores ao da entrevista, que expressa o seu grau de satisfagio com a qualidade do

atendimento.

Registro em Carteira
Identifica a formalizacdo ou ndo do contrato de trabalho do assalariado, do setor
privado ou piblico, e do empregado doméstico:

com registro: assalariado ou empregado doméstico com contrato de trabalho
regido pela CLT — Consolidagdo das Leis de Trabalho, com a devida anotagdio
na carteira profissional;
estatutario: assalariado do setor publico, cujo contrato de trabalho é regido pelo
Estatuto do Funcionalismo Publico, nfio estando, portanto, sujeito a assinatura

da carteira profissional;
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sem registro: assalariado ou empregado doméstico com vinculo empregaticio
caracterizado pela legislagio trabathista vigente, mas sem carteira de trabalho

assinada.

Renda Domiciliar per Capita
Quociente entre a renda familiar total ampliada e o nimero de membros do
domucilio. A renda familiar per capita meédia é calculada como a soma das rendas

familiares per capita dividida pelo total de familias.

Renda Domiciliar Total

Soma dos rendimentos auferidos pelos membros do domicilio no més antenor ao
da pesquisa, provenientes das seguintes fontes: rendimentos brutos do trabalho
principal; rendimentos brutos do trabatho adicional, aposentadonias e pensdes
previdencidrias e alimenticias; auxilios; renda de desempregados e inativos; outras

rendas; renda de aluguéis — ampliada; e rendimentos financeiros.

Renda Familiar per Capita
Quociente entre a renda familiar total ampliada e ¢ nimero de membros da
familia. A renda familiar per capita média ¢ calculada como a soma das rendas

familiares per capita dividida pelo total de familias.

Renda Familiar Total
Soma dos rendimentos auferidos pelos membros da familia no més anterior ao da

pesquisa, provenientes das seguintes fontes: rendimentos brutos do trabalho



All

principal; rendimentos brutos do trabalho adicional, aposentadorias e pensdes
previdenciarias e alimenticias; auxilios; renda de desempregados e mativos; outras

rendas; renda de aluguéis ~ ampliada; e rendimentos financeiros.

Setor censitirio

E a unidade territorial basica de coleta dos Censos Demogréficos e Pesquisas
Domiciliares por amostragem realizados pela Fundago IBGE. Constituem-se em
reas continuas situadas em um anico quadro urbano ou rural, com seus contornos
respeitando os limites territoriais legalmente definidos. Possuem em média 300

domucilios. (IBGE 1990)

Utilizagdo de Servigos de Saide
Expressa o resuitado da procura de atendimento, indicando a proporgdo de
individuos que, nos 30 dias anteriores a0 da entrevista, foram atendidos no mesmo

dia em que se deslocaram até um estabelecimento de saude.

Valores Monetirios

Em reats de setembro de 1998. Nesse periodo o salario minimo correspondia a

R$120.60.

Vitimas de roubos ou assaltos
Foram considerados como vitimas de roubos ou assaltos os individuos que
declararam ter sofrido esse tipo de wvioléncia nos Gltimos 12 meses anteriores a

pesquisa



ANEXO 3

COMPONENTES DE VARIANCIA
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Tabela 24 — Estimativas dos componentes de varifincia para as variaveis continuas utilizadas no estudo, segundo dominios amostrais.

Pesquisa de Condigdes de Vida. 1998

Vatdveis RMSP Aglomcradoa;ﬂral Aglomerado Lests RMSantos lAglomerado Norte Aglomerado Oeste alc do Paraiba

Entre  [Dentro de! Entre |Dentrodo Entre Setorcs Dentrodo; Eptre (Dentro do ‘Fm Dentro do 'E'ntm Dentrodo | Entre  {Deatro do

Setores Setor Setoren Setor e Setor Setores Seter Setores Sctor Setores Setor Selores Setor

G Lo oH 1G5} Fa) |@H | 169 |16 ]| (8 [ GH 6D | (8 | |65
1. Renda domiciliar total 1.087.834 2.858.614 203.954 1.279.164 587.337 1.628.053  577.014 1.930.885 441949 1.320.633 243.134  1.267.543 373.415 1.536.769
2. Renda domiciliar per capita 194222 348047 46034 192.830 123092 196230 85.892 271600 68.694 173.87¢  44.349 211118 74393 223.910
3. Renda familiar total L063.302 2.792.867 292,956 1.232.105% 560.712 1.574.413  593.040 1.860.197 419.286 1.258.684 231,136 1215567 365.17! 1.502.693
4. Renda familinr per capito 186.679  340.271 45310 185.242 112.634 194277 88.08) 260.533 65.034 165.607  41.806 201.646  73.100 218.208
5. Anos de estudo 3,93513 36,01855  3.40001 6973322 2,56337 75, 79015 370183 90,51309 2,52655 6963998 1,U3184 79,87442  2,32054 4400687
6. Qualidade do alendinento recebido  0,31956  6.18997 031056 5,65763 0,25249 4,62365 032942 6,08920 0,28750 407596 051817 5,60501  0,12131  A4,80833
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Tabela 25 — Estimativas dos componentes de varifincia para as variaveis dicotomicas utilizadas no estudo, segundo dominios amostrais.

Pesquisa de Condigdes de Vida. 1998

Varidveis

RMSP

Aglomerado Central  Aglomersdo Leste RMSantos Aglomerado Norte  Aglomerado Oeste Vale do Paraiba

Entre [Dentrode| Entre [Dentrodof Entre |[Dentro do| Entre [Dentrodo| Eatre (|Dentroda| Entre |Dentrodo| Entre [Demntrodo

Setores Setor Setotgs Setor | Setores | Sutor Setores Setor Setores Setor Setores Sctor Setores Seter

(651 (G [ (B (g [EH G L [ (8 [ (8 | (65«65 651 (65 | (65

7. Domicilios com renda até 10 SM 0,04930 0,17504 003285 0,18154 D,03170 0,19676 004444 0,1856] 002586 0,19063 0,02263 0,18331 0,03277 0,19010
8. Domicilios com renda até 3 SM 000409 015852 601500 001436 0,00550 O,14656 000778 014309 Q00346 015729 000240 0,17389 000690 0,15925
9. Familizs com renda até 10 M 004780 0,17458 0,03292 0,17734 003030 0,19494 0,0044]1 0,18380 0,02498 0,18627 0,02178 0,17817 003189 0,13871
10. Familias com renda a1é 3 SM 0,00541 0,16099 0,01627 0,14777 0,00573  0,15229 0,00792 0,15053 0,00432 0,16370 0,00238 0,18306 0,00651 0,16443
I1. Existéncia de telefone fixo no domicilio 0,06368 0,18311 0,06582 0,18155 0,05681 0,19396 006079 018726 003627 0,19424 0,03968 0,20843 004128 9,19933
12. Chefes com menos de 4 anos de escolaridade 000562 0,17562  0,01700 0,17171 0,0156) 0,17423 0,01621 0,17656 0,00706 0,18937 000891 019616 001265 0.15509
13, Chefes com 5 6 7 unos do escolandude GOETRT 021525 001416 0,20403 001367 0,2163% 0,00953  0,2133% 0,00845 022332 0,0097] 0,20684 0,00643 0,21391
14. Chefes com ensino fundamental completo® 0,00837 0,11640 0,00386 0,11334 0,00263 0,13417 -D,00006 0,11859 0,00287 0,11052 0,0008% 008680 0,00273 0,13948
15. Chefes com ensino médio compleio 0,00847 0,12338 0,01086 0,11898 0,00488 0,11243 0,01089 0,13554 0,00452 0,11802 0,00351 0,13927 0,60908 0,13603
16, Chefes com ensino superior completo 0,03211 0,07538  0,01749 0,07959 002554 007869 001458 006018 001838 0,07352 0,02149 0,08545 001788 0,0771)
17. Desempregndos 0,00328 0,14265 0,00253 0,11645 0,00364 0,12625 0,00162 0,14673 0,00578 0,1278% 0,00150 0,13134 0,00361 0,14544
18. Populagiio economicamente utiva 0,60084 ©,23441 0,00332 0,24239 0,00095 0,23605 0,00453 0,24214 0,00287 0,23946 0,00642 0,23639 0,00136 0,24502
19. Assalariados com carleitn ou do setor pitblice  0,00557 0,19954  0,00462 0,18274 0,01157 0,19324 001268 O0,1831C £,00096 0,16847 000831 0,19336 000390 0,17329
20, Ulilizagdio de servigos de saode 000575 0,18365 0,0035% 0,16820 0,00306 0,18462 0,00554 0,17184 0,00480 0,19088 0,00179 0,18245 0,00281 0,173%6
21, Portador de deficiéncia fisica ou mentg) * 0.60004 001279 0,00003 G,10314 000003 002028 600013 (01671 006003 001460 000025 002103 500001 001704
22. Portador de dificuldades 000059 004582 000081 0,04527 0,00077 004575 000117 0,05941 000072 005732 0,00027 0,04688 000096 004801
23. Uso de denlos ou lentes de contatlo 0,02061 0,18648 0,01224 0,18527 0,01605 0,19435 0,01555 0,1989% 0,01344 0,20221 0,00847 0,2081% 0,01082 0,2008%
24, Vitimas de roubos ou assaltos 0,00174 0,05817 0,00058 003858 0,00094 004344 000118 006074 000081 004105 000034 004016 000068 005188

* Estimativas negativas.





